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RESUMO

Introducdo/importancia: Nos ultimos anos a criminalidade e a violéncia se tornaram temas
recorrentes no meio académico devido seus impactos ocasionados sobre a dindmica social dos
individuos. No contexto especifico da criminalidade no Brasil, sabe-se que a mesma se
intensificou a partir da década de 70 e tem se acentuado nos ultimos anos, principalmente nas
regides Norte e Nordeste do pais, as quais apresentam as maiores taxas de criminalidade e
violéncia. Dessa forma, para compreender as caracteristicas associadas ao desenvolvimento e
perpetuacdo da criminalidade, varias ferramentas foram desenvolvidas nos altimos anos,
dentre elas, os indicadores, 0s quais permitem mensurar a criminalidade. Objetivo: Avaliar a
criminalidade do Estado do Para e de Belém. Método: E um estudo de carater quantitativo
exploratorio realizado nos 144 municipios do Estado do Para e nos 71 bairros de Belém, Parj,
Brasil. Os dados utilizados referem-se as tipologias criminais de: (i) furto; (ii) roubo; (iii)
roubo de veiculo; (iv) homicidio; (v) latrocinio e (vi) lesdo corporal seguida de morte e foram
extraidas dos Boletins de Ocorréncia Policial que registaram os crimes, ocorridos no periodo
de 2017, 2018 e 2019. Para a avaliacéo da criminalidade, utilizaram-se quatro indices, a saber:
(i) Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para
Municipio; (ii) indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada para Municipios; (iii) Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada para Bairros e o (iv) Indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros. Resultados: Verificou-se que no
periodo estudado houve uma diminuicdo significativa nos indices de criminalidade de bairros
de Belém e municipios do Para. Entretanto, no contexto especifico de Belém, verificou-se que
ndo houve alteracbes significativas nos indices de 7 bairros, os quais, permaneceram
classificados com criminalidade muito alta nos 3 anos do estudo. No contexto do Estado do
Pard, verificou-se que no ano de 2019 apenas 1 municipio do estado apresentou indice de
criminalidade muito alto. Ao analisar as caracteristicas individuais dos bairros e municipios
mais violentos, verificou-se que todos eles apresentam caracteristicas propicias ao
desenvolvimento da criminalidade. Dentre elas, destacam-se a falta de politicas publicas
efetivas, evidenciadas pelas péssimas condi¢cdes de saneamento basico e urbanizacéo de vias
publicas, baixos Indices de Desenvolvimento Humano, poucas oportunidades de trabalho para
a populacdo local e altos indices de vulnerabilidade social. Em outros locais, estima-se que a
criminalidade também tem associacbes as atividades econémicas desenvolvidas em
determinadas regides, como atividades mineradoras, por exemplo. Conclus@es: Depreende-se
que os objetivos do estudo foram alcancados, visto que, foi possivel compreender a
distribuicdo da criminalidade no Estado do Para e no Municipio de Belém. Dessa forma,
espera-se que os resultados deste estudo sejam observados pelos 6rgédos de seguranca publica
e defesa social para a formulacao de estratégias eficientes no combate a criminalidade.

Palavras-chave: Violéncia. Crimes. Seguranca Publica. Vulnerabilidade Social. indice de
Criminalidade.
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ABSTRACT

Introduction / importance: In recent years, crime and violence have become recurrent topics
in Academia due to their impact on the social dynamics of individuals. In the specific context
of crime in Brazil, it is known that it has intensified since the 1970s and has been increasing
in recent years, mainly in the North and Northeast regions of the country, which have the
highest rates of crime and violence. Thus, in order to understand the characteristics associated
with the development and perpetuation of crime, several tools have been developed in recent
years, among them, the indicators, which allow measuring crime. Objective: To assess the
criminality of the State of Para and Belém. Method: It is an exploratory quantitative study
carried out in the 144 municipalities of the State of Para and in the 71 districts of Belém, Para,
Brazil. The data used refer to criminal types of (i) theft; (ii) robbery; (iii) vehicle robbery; (iv)
homicide; (v) robbery-homicide and (vi) bodily injury followed by death and were extracted
from the Police Reports that registered the crimes, which occurred in the period of 2017, 2018
and 2019. For the evaluation of crime, four indices were used: (i) Standardized Double-
Weighted Bayesian Average Crime Index for Municipality; (ii) Standardized Double-
Weighted Average Violent Crime Index for Municipalities; (iii) Standardized Double-
Weighted Bayesian Average Crime Index for Districts and (iv) Standardized Double-
Weighted Bayesian Average Violent Crime Index for Districts. Results: It was found that in
the studied period there was a significant decrease in the crime rates in districts of Belém and
municipalities in Para. However, in the specific context of Belém, it was found that there were
no significant changes in the rates of 7 districts, which , remained classified with very high
crime in the 3 years of the study. In the context of the State of Parg, it was found that in 2019
only 1 municipality in the state had a very high crime rate. When analyzing the individual
characteristics of the most violent districts and municipalities, it was found that all of them
have characteristics that are conducive to the development of crime. Among them, we
highlight the lack of effective public policies, evidenced by the poor conditions of basic
sanitation and urbanization of public roads, low Human Development Indexes, few job
opportunities for the local population and high levels of social vulnerability. Elsewhere, it is
estimated that crime also has associations with economic activities developed in certain
regions, such as mining activities, for example. Conclusions: It appears that the objectives of
the study were achieved, since it was possible to understand the distribution of crime in the
State of Para and in the Municipality of Belém. Thus, it is expected that the results of this
study will be observed by the security agencies and social defense for the formulation of
efficient strategies to fight crime.

Keywords: Violence. Crimes. Public security. Social vulnerability. Crime Index.
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CAPITULO 1 - CONSIDERACOES GERAIS

1.1. Introducéo

Segundo Beato (2012), a criminalidade e a violéncia no Brasil, nos altimos anos,
apresentam-se como um dos temas mais discutidos tanto pelo poder publico como pela
sociedade brasileira, visto a ascenséo dos indices de criminalidade no pais, 0s quais provocam
mudangas no comportamento social dos individuos. Dessa forma, para compreender as
caracteristicas da criminalidade e da violéncia Cerqueira e Lobdo (2003) mostram que 0s
estudos acerca da criminalidade, realizados a partir do século XX, dividem-se em duas
grandes vertentes. A primeira enfoca as motivagdes individuais e dos processos que levam as
pessoas a cometerem atos criminosos, enquanto a segunda vertente pesquisa as relagfes
dentre as taxas de criminalidade em relacdo as mudancas culturais e do ambiente social,
objeto de estudo (CERQUEIRA; LOBAO, 2003). Kume (2004), em seu trabalho, utiliza
dados em painel para os 26 estados Brasileiros, no periodo de 1984 a 1998, para estimar 0s
determinantes da taxa de criminalidade no Brasil, tendo como variavel dependente a taxa de
homicidios e como variaveis independentes a taxa de urbanizacdo, educacédo e Produto Interno
Bruto (PIB) per capita. As estimativas obtidas mostraram que o grau de desigualdade de renda
e a taxa de criminalidade do periodo anterior a 1984 geraram um efeito positivo sobre a taxa
de criminalidade do periodo de 1984 a 1998, enquanto que o PIB per capita, o nivel de
escolaridade, o grau de urbanizacdo e o crescimento do PIB tém efeitos negativos (KUME,
2004).

Dessa forma, seguranca e criminalidade sdo alguns dos assuntos mais debatidos
atualmente dentre varios setores da sociedade brasileira, sendo que solugdes para tais temas
sdo algumas das medidas mais demandadas as instituicbes politicas, que realizam
consideraveis somas de dispéndio em tal area (JUNIOR, 2014). Atualmente, a capacidade de
se gerar informacOes corretas e precisas para tomada de decisdes é um dos itens mais
importantes para o desenvolvimento dos paises, existe um grande consenso de que a
informacdo € um dos recursos mais estratégicos para 0 andamento de projetos e politicas,
sejam eles puablicos ou privados (MAXIMO, 2004). Mundialmente a Organizagdo das Nagdes
Unidas (ONU) utiliza-se de indicadores de seguranca publica e criminalidade em diversas de

suas agéncias ou areas (DUFLOTH; SILVA, 2008). No Brasil, esses indicadores, em ambito



federal, sdo tratados pela Secretaria Nacional de Seguranca Publica, do Ministério da Justica
(SENASP) (DUFLOTH; SILVA, 2008).

O trabalho de Soares et al. (2011) sobre a formagéo de um indicador de criminalidade
afirma que a criminalidade € considerada normal, visto que os individuos sd@o ponderados e
escolhem racionalmente por meio de uma implicacdo dentre beneficios e custos. Neste
contexto, o governo possui ampla participacao para a reducdo dos indicadores criminologicos,
pois os individuos ndo determinam o numero de escolas, efetivos policiais ou condigdes de
urbanizagéo. Dessa forma, tornam-se importantes estudos que retratam a eficiéncia dos gastos

publicos nas areas que impactam sobre a criminalidade.

Devem-se tomar varios cuidados quanto a elaboracdo de um indicador de
criminalidade em face da validade e confiabilidade dos dados em analise, pois as estatisticas
oficiais de criminalidade s&o uma fotografia das notificacdes de crimes geradas pela
sociedade, de modo que, em varias situacGes, podem ndo representar um retrato fiel dos
crimes que realmente ocorreram (KHAN, 2005). Segundo Freitas et al. (2017), as principais
dificuldades inerentes a investigagdo econdmica do crime encontra-se a geral

indisponibilidade de dados e a alta taxa de subregistro nos dados oficiais.

Para que um crime seja incluido nas estatisticas oficiais, ele precisa percorrer trés
etapas: a sua detec¢do, a sua notificacdo junto as autoridades policiais e 0 seu registro no
boletim de ocorréncia. Khan (2005) cita que pesquisas de vitimizacdo realizadas no Brasil
indicam que, em média, apenas um terco dos crimes € registrado. Esse percentual varia frente
a cada tipologia de crime especifica. Outro ponto que também é muito sensivel para os que
apresentam as estatisticas é o grau de intensidade das préaticas policiais utilizadas (KHAN,
2005). Uma alternativa seria a possibilidade de se trabalhar com um indice que se
considerasse a grande totalidade dos delitos. Baseado neste indice poderia ser feita uma
generalizacdo para a situacdo criminal de cada municipio. Porém, a Secretaria de Seguranca
Publica do Rio Grande do Sul ndo possui em sua metodologia de trabalho analises baseadas
em um unico indicador, quanto mais um indicador que considerasse a totalidade dos delitos
(FREITAS et al., 2017).

Cortes (2014), por exemplo, estudou o comportamento da evolugdo de capitais e

regides metropolitanas brasileiras de 1980 a 2010 e identificou padrBes de reducdo apds a



aplicacdo de politicas publicas de combate & criminalidade, mensurados por meio das taxas de
homicidios, a partir de um método Bayesiano. Monteiro (2009) apresenta um indicador de
criminalidade geral criado para analisar a criminalidade no Estado do Rio Grande do Sul.
Monteiro (2009) levou em consideracdo 8 das 13 tipologias de criminalidade mais relevantes
que a Secretaria de Seguranca Publica do Estado do Rio Grande do Sul utilizou em todos os
municipios para os anos de 2005, 2006, 2007 e 2008, sendo eles: homicidio, latrocinio, furto,
furto de veiculos, roubo, roubo de veiculos, posse de entorpecentes e trafico de entorpecentes.
Os métodos multivariados utilizados por Monteiro (2009), envolveram andlise fatorial e sua
construcdo baseada na matriz de correlagdo. Na estatistica espacial para compreender a
situacdo espaco-temporal dos delitos, foi levada em consideragcdo a Andlise de Cluster para
agrupar 0s municipios que apresentavam caracteristicas similares quanto ao nivel de
criminalidade e também a evolucdo de crimes ao longo do tempo. A formacdo do indice de
Criminalidade Geral (ICG) deu-se pela combinacgéo da correlacdo dos delitos e dos fatores da
analise fatorial, utilizando-se a correlagdo de Spearman.

Soares et al. (2011) também trabalham na formacdo de um indicador de criminalidade
a partir da Analise Fatorial e utilizam o Método Envoltéria de Dados, mostrando a eficiéncia
técnica dentre os municipios. Eles analisam o0s gastos publicos e os indicadores
criminoldgicos dos principais municipios das mesorregides catarinenses a partir da criacdo de
um indice geral de criminalidade e da eficiéncia relativa desse indice para o ano de 2003. Os
resultados obtidos mostraram que quanto maior a eficiéncia do gasto publico, menor tende a
ser 0s niveis de criminalidade dos municipios, o que enaltece a importancia do melhor uso dos

recursos publicos para a reducdo dos indicadores criminolégicos.

Dessa forma, a fim de buscar dados estatisticos que apresente a distribuicdo da
criminalidade nos municipios do estado do Estado do Para, bem como, nos bairros de Belém,
a pesquisa teve como foco os registros contidos nos Boletins de Ocorréncia Policial (B.O.P)
de 6 tipologias criminais, isto &, (i) furto; (ii) roubo; (iii) roubo de veiculo; (iv) homicidio; (v)
latrocinio e (vi) lesdo corporal seguida de morte, subdividindo-se em duas categorias, segundo
0 codigo penal Brasileiro, isto €, crimes contra o patrimbnio e crimes contra a pessoa.
(BRASIL, 1940).

Os crimes de Furto, Roubo e Latrocinio estdo previstos no titulo Il dos crimes contra o

patrimonio dispostos no Cadigo Penal Brasileiro (BRASIL, 1940).



O crime de Furto estd disposto no Artigo 155 do Codigo Penal Brasileiro,

configurando-se como

Furto

Art. 155 - Subtrair, para si ou para outrem, coisa alheia movel:

Pena - reclusdo, de um a quatro anos, e multa.

§ 1° - A pena aumenta-se de um ter¢o, se o crime é praticado durante o repouso
noturno.

§ 2° - Se o0 criminoso é primario, e é de pequeno valor a coisa furtada, o juiz pode
substituir a pena de reclusdo pela de detengdo, diminui-la de um a dois tercos, ou
aplicar somente a pena de multa.

§ 3° - Equipara-se a coisa movel a energia elétrica ou qualquer outra que tenha valor
econémico (BRASIL, 1940).

O crime de Roubo, inserido no capitulo Il dos crimes contra o patrimonio, esta
disposto no Artigo 157 do Codigo Penal Brasileiro, incorrendo o aumento de pena quando
este, mediante violéncia, resulta na morte da vitima, caracterizando-se como latrocinio, ambos

caracterizados no

Art. 157 - Subtrair coisa movel alheia, para si ou para outrem, mediante grave
ameaca ou violéncia a pessoa, ou depois de havé-la, por qualquer meio, reduzido a
impossibilidade de resisténcia:

Pena - reclusdo, de quatro a dez anos, e multa.

[]

§ 3° Se da violéncia resulta: (Redacéo dada pela Lei n® 13.654, de 2018).

| — leséo corporal grave, a pena é de reclusdo de 7 (sete) a 18 (dezoito) anos, e
multa; (Incluido pela Lei n® 13.654, de 2018).

Il — morte, a pena é de recluséo de 20 (vinte) a 30 (trinta) anos, e multa; (Incluido
pela Lei n° 13.654, de 2018) (BRASIL, 1940).

O crime de homicidio, disposto no Artigo 121, e o crime de lesdo corporal seguida de
morte, disposto no Artigo 129 § 3°, estdo previstos no titulo | dos crimes contra a pessoa

segundo o Cddigo Penal Brasileiro, 0s quais caracterizam-se como

Homicidio simples

Art. 121. Matar alguém:

Pena - recluséo, de seis a vinte anos.

[.-]

Lesdo corporal seguida de morte

§ 3° Se resulta morte e as circunstancias evidenciam que o agente ndo quis o
resultado, nem assumiu o risco de produzi-lo:

Pena - reclusdo, de quatro a doze anos (BRASIL, 1940).


http://www.planalto.gov.br/ccivil_03/_Ato2015-2018/2018/Lei/L13654.htm#art1
http://www.planalto.gov.br/ccivil_03/_Ato2015-2018/2018/Lei/L13654.htm#art1
http://www.planalto.gov.br/ccivil_03/_Ato2015-2018/2018/Lei/L13654.htm#art1
http://www.planalto.gov.br/ccivil_03/_Ato2015-2018/2018/Lei/L13654.htm#art1

Dessa forma, a partir do conhecimento a respeito da criminalidade nos municipios e
bairros, utilizando-se as tipologias criminais para a obtencdo dos indicadores, pdde-se
analisar, teoricamente, as caracteristicas individuais que se associam ao desenvolvimento da
criminalidade para o desenvolvimento de indicadores de criminalidade que permitem a

mensuracdo da criminalidade no Estado do Para e em sua capital, Belem.

A presente dissertacdo esta dividida em quatro capitulos. O primeiro é composto pelas
consideracOes gerais desta pesquisa, composta por esta introdugdo, sintese da pesquisa,
justificativa da pesquisa, problema, objetivos, hipotese, revisdo da literatura e método
empregado para a execucao desta pesquisa. O segundo capitulo é constituido de quatro artigos
cientificos desenvolvidos a partir dos objetivos especificos, utilizando os dados coletados na
pesquisa, embasado no referencial tedrico. O primeiro artigo “Avalia¢do da criminalidade no
Estado do Para” aborda a distribui¢ao da criminalidade nos 144 municipios do Estado do Para
no periodo de 2017 a 2019, utilizando-se o Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada para Municipios. O segundo artigo intitulado “A
criminalidade violenta no Estado do Pard: um estudo a partir das mortes violentas
intencionais” aborda, também, a distribui¢ao da criminalidade violenta nos municipios do
Estado do Par4, pautadas somente em trés tipologias dos CVLI, a partir do Indice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para
Municipios. O terceiro artigo “Avaliacdo da criminalidade em Belém do Para”, utilizando-se
o Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros,
aborda a distribuicdo da criminalidade em 7 bairros do Municipio de Belém, Para, Brasil. Por
fim, o quarto artigo “Avalia¢do da Criminalidade violenta intencional em Belém-Para-Brasil”,
pauta-se na distribuicdo da criminalidade violenta, utilizando-se as tipologias de homicidio,
latrocinio e lesdo corporal seguida de morte, a partir do Indice de Criminalidade Violenta

Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros.

O terceiro capitulo desta dissertacdo apresenta os quatro produtos obtidos a partir da
pesquisa, bem como, as propostas de intervencdo publica. Por fim, o quarto capitulo versa

sobre as consideracdes finais da pesquisa e recomendacdes para trabalhos futuros.



1.1.1. Sintese da Dissertacéo

Figura 1 — Estrutura da forma como estdo organizados os principais itens da Dissertacao.

. Objetivo - - Tipo de Tipo de
Titulo | Geral Objetivos Especificos Produta Estudo Fontes Status
(i) Avaliar a criminalidade no Estado do Artigo 1: Avaliagdo da criminalidade g;arg:zgxz IBGE
Par4, no periodo de 2017 a 2019. no Estado do Paré. plora SIAC Concluido
Descritiva
(ii) Avaliar a criminalidade violenta no . . Lo . L
ceioco s, corsgeospens s | (LGOS A ormnaase oo | Qe | moe |
mortes violentas intencionais, no periodo mortes violenta{s intencionaisp Degcritiva SIAC
de 2017 a 2019. ’
(iii) Avaliar a criminalidade no Municipio Artigo 3: Avaliacdo da criminalidade S)l:alnc;[:;ig;/iz IBGE Concluido
de Belém, no periodo de 2017 a 2019. em Belém do Para. D plora SIAC
escritiva
~ Avaliara (iv) Avaliar a criminalidade violenta Artigo 4: Avaliago da criminalidade Quantitativa \BGE
o criminalidade geral intencional no Municipio de Belém do violenta intencional em Belém-Para- Exploratorio SIAC Concluido
Avaliagdo da e a criminalidade Para, no periodo de 2017 a 2019. Brasil. Descritiva
e - wlelsri tos - Manual 1: Como obter indice de o
em Belém e no municipios do (v) Desenvolver um manual de como oo 4 . Quantitativa
. , o : B Criminalidade Média Bayesiana P IBGE z
Estado do Para Estado do Para e obter indice bayesiano para avaliacdo da . Exploratorio Concluido
. P . Duplamente Ponderada Padronizada - SIAC
dos bairros de criminalidade do Estado do Para. At Descritiva
Belém para Municipios. o
. Manual 2: Como obter Indice de o
(vi) Desenvolver um manual de como P F " A Quantitativa
o - S Criminalidade Violenta Média Zn IBGE -
obter indice bayesiano para avaliagdo da - Exploratério Concluido
L . a Bayesiana Duplamente Ponderada for SIAC
criminalidade violenta do Estado do Para. - P Descritiva
Padronizada para Municipios.
(vii) Desenvolver um manual de como Manual 3: Como obter Indice de Quantitativa
A - . Criminalidade Média Bayesiana Zn IBGE -
obter indice bayesiano para analisar a - Exploratério Concluido
L e p Duplamente Ponderada Padronizada for SIAC
criminalidade no Municipio de Belém. - Descritiva
para Bairros.
(viii) Desenvolver um manual de como Manual 4: Como obter Indice de Quantitativa
obter indice bayesiano para analisar as Criminalidade Violenta Média Exoloratério IBGE Concluido
mortes violentas intencionais de Belém Bayesiana Duplamente Ponderada P SIAC

Fonte: Elaborada pelo o autor, 2020.

do Para

Padronizada para Bairros.

Descritiva




1.2. Justificativa da pesquisa

A criminalidade tem se agravado dia apds dia no Brasil, e os estudos sobre violéncia e
crime no pais ganharam folego a partir dos anos 70 e, desde entdo, sofisticaram o debate sobre
os significados que tais conceitos tém assumido na sociedade (GUIRARDI; MANOLESCU,
2009). Nos ultimos 30 anos, 0s conceitos passaram a comportar multiplas interpretacGes e,
por conseguinte, impuseram um desafio complementar aqueles que produzem estatisticas e
indicadores sociais e, em especial, aos que tém como atividade profissional consolidar e/ou
descrever tendéncias e movimentos da criminalidade, sejam institutos de pesquisa,
instituicGes nacionais e/ou regionais de estatisticas ou 6rgdos governamentais (GUIRARDI;
MANOLESCU, 2009).

Além das areas de educacdo, salde, trabalho e emprego, renda, dentre outros temas
mais conhecidos e disseminados no campo das politicas sociais, é fundamental a elaboracéo e
0 uso de indicadores de monitoramento e avaliacdo das politicas publicas de segurancga, cujas
caracteristicas e especificidades fazem com que alguns de seus fenbmenos sejam de complexa
apreensdo. Por isso, a Secretaria Nacional de Seguranca Publica (SENASP) tem investido
esforgos para que a coleta, a analise e a divulgacao de dados referentes a este campo tematico
seja cada vez mais abrangente, rigorosa e transparente. Apesar de todo o empenho do
Ministério da Justica, observa-se que a producdo e analise de dados de criminalidade no pais

ainda sdo precérias e de pouca confiabilidade.

Neste contexto, emerge dentre os desafios postos ao desenho de uma politica
abrangente de seguranca publica a dificuldade em se dispor de informacdes quantitativas e
qualitativas de qualidade, passiveis de serem incorporadas como ferramentas de planejamento
de politicas publicas. Ndo obstante algumas iniciativas locais que vém sendo adotadas nos
Estados e pelo Ministério da Justica é possivel afirmar que ainda ndo existe uma politica de

integracdo de informacdes em justica criminal e seguranca publica (PEIXOTO et al., 2004).

A escalada da violéncia € um dos fendmenos mais alardeados pela midia brasileira,
haja vista que a violéncia pode ser compreendida dentro de uma variedade de significados,
estando presente em variados contextos historicos e culturais, sendo conceituada em 2002
pela Organizagdo Mundial de Saide (OMS) como atos ou a¢Bes com uso de forcga fisica ou

poder, contra si proprio e/ou outras pessoas que possa motivar em ‘“‘sofrimento, morte, dano



psicoldgico, desenvolvimento prejudicado ou privagdo” (DALHBERG; KRUG, 2006, p.
1165), entendendo a escalada como um processo que desencadeia o desenvolvimento desses
atos e acOes. Desse modo, 0 assunto também desperta cada vez mais interesse na academia.
Entretanto, esse destaque ndo foi acompanhado por um esforco para mensuracdo do
fenomeno. Em geral, a ocorréncia de Crimes Violentos Letais e Intencionais (CVLI’s) tem
sido utilizada como indicador da criminalidade no Brasil (BEATO et al., 2004). Entretanto,
devido principalmente a falta de disponibilidade de dados que mensuram a criminalidade, o
que para Cerqueira e Lobdo (2004) ndo ha apenas uma defini¢cdo, mas, varios conceitos
elaborados por estudiosos que demonstram a complexidade do fendbmeno da criminalidade
que pode ser analisado desde o periodo da infancia e os processos de desenvolvimento
relacionados a fatores sociais, psicologicos, econbémicos e as mais diversas variaveis,
colocando a criminalidade como um fendmeno multifacetado. Por esse motivo, acredita-se
que existem poucas pesquisas de cunho quantitativo relacionado a esta tematica (FREITAS et
al., 2017).

De fato, 0 avan¢o da criminalidade no Brasil tem atraido a atencdo da administracdo
publica e da sociedade como um todo que, no afa de melhorar o nivel de seguranca publica,
tém buscado solugdes pragmaticas que tentam controlar os efeitos sem atacar as causas mais
profundas do avanco da criminalidade (LOBO; FERNANDEZ, 2005).

Segundo Penky e Ricardo (2017) fatores como a falta de planejamento e continuidade
politica, a escassez de recursos e a falta de priorizacdo de acdes de carater preventivo ajudam
a explicar porque iniciativas exitosas sdo gradualmente enfraquecidas. Um dos casos mais
emblematicos é o das Unidades de Policia Pacificadora (UPPs) do Rio de Janeiro, que, ainda
gue ndo tenham sido concebidas com esse objetivo explicito, contribuiram muito para a
reducéo da letalidade violenta na capital (PEKNY; RICARDO, 2017).

Verifica-se entdo a importancia do processo de producdo dos indicadores desde a
coleta, processamento e andlise de dados, na definicdo circunstanciada das informacdes a

serem coletadas que acaba ganhando uma importancia primordial.

Para Jannuzzi (2001), a Estatistica € a matéria prima para a construcdo de indicadores
de qualidade. Essa qualidade depende das propriedades dos componentes utilizados em sua

formulacdo, tais como a frequéncia de casos, o tamanho da populacéo, etc. e, da precisdo dos



sistemas de informacdo empregados como o0 registro, a coleta e a transmissdo dos dados
(OPAS, 2002).

Do mesmo modo, o grau de exceléncia de um indicador é definido por sua validade,
ou seja, capacidade de medir o que se pretende, e por sua confiabilidade, ou seja, a
reproducdo dos mesmos resultados quando os indicadores séo aplicados em condigdes
similares. A validade de um indicador pode ser definida pelas caracteristicas de sensibilidade,
ou de medir as alteracfes do fenbmeno, e de especificidade, ou de medir somente o fenémeno
(OPAS, 2002).

Os dados na Seguranca Publica servem entdo para orientar a Administracdo, informar
a populacédo e para atender demandas da populacédo e setores da sociedade civil (BORGES,
DURANTE, 2011). Jannuzzi (2005) descreve uma série de propriedades que devem ser
consideradas para que possam ser feitas as escolhas mais adequadas nos dados a serem
trabalhados, independentemente da area tematica ou do objetivo para o qual os dados possam

ser direcionados.

Atualmente ndo existe, de forma institucionalizada, por meio de centros de pesquisa
econdmica, um indicador geral de criminalidade disponivel para analise de gestores,

pesquisadores e da sociedade em geral (FREITAS et al., 2017).

Para além da construcdo de indicadores, defende-se a incorporacdo da avaliagdo como
pressuposto de politicas publicas. Com indicadores sensiveis e praticas de avaliacdo
disseminadas, a possibilidade de aumento de eficiéncia da politica é uma realidade concreta.
Trata-se de superar o empirismo e avancar na articulacdo de novos procedimentos de gestdo e
integracdo de acBes, muito mais poderosos do que alteracBes legislativas casuisticas e
pautadas pela vontade de vinganga despertada pela sensacdo de medo, inseguranga e
impunidade que é observada no pais (PEIXOTO et al., 2004).

Dessa forma, a elaboragdo de uma forma de mensurar a criminalidade em qualquer
espaco geografico é uma importante ferramenta para a tomada de decisdo no que diz respeito
a politicas puablicas, contribuindo para ampliar a eficiéncia e a capacidade de se alcancarem
maiores niveis de qualidade da seguranca publica e bem-estar para a sociedade. A informacéo
geogréfica é uma ferramenta importante no planejamento de campanhas de orientacdo a

populacéo e na gestdo publica (FREITAS et al., 2017). O mapeamento da criminalidade é um
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meio que aumenta a eficicia de suporte aos processos de decisdo quanto a alocacdo de
recursos financeiros, fisicos e humanos no d@mbito da seguranga publica (FREITAS et al.,
2017).

Nesse contexto, infere-se que a maior adversidade € que, a principal forma de
mensurar os indices de violéncia é por meio da quantidade de Crimes Violentos Letais
Intencionais (CVLI). Porém, existem outros crimes que afetam diretamente um territorio,
como roubo, furto, estupro, dentre outros. O conhecimento desses nimeros reais das demais
tipologias poderia ajudar no planejamento de acgdes a fim de empregar melhor os recursos

disponiveis para o combate a criminalidade

Partindo deste principio, esta dissertacdo se justifica pelo estabelecimento de um
mapeamento da criminalidade com base nas tipologias de crime, ndo apenas de homicidios
como a maioria do referencial tedrico disponivel, para assim, construir de uma taxa geral,
visando contribuir para uma analise mais especifica de cada tipo no combate da
criminalidade. A metodologia proposta se mostra uma ferramenta importante e eficaz no
auxilio para a tomada de decisdo quando se objetiva desenvolver politicas publicas eficientes
no combate a criminalidade, aumentando a percep¢do de quais sdo as areas mais criticas do
Estado e que, consequentemente, necessitam de acdes estratégicas e especificas voltadas a

cada regiao.

ApoOs buscas realizadas no site do Programa de P6s-Graduagdo em Segurancga Publica
(PPGSP), do Instituto de Filosofia e Ciéncias Humanas (IFCH), da Universidade Federal do
Para (UFPA), observou-se a auséncia de dissertacGes propondo novas metodologias para
avaliar a criminalidade nos Bairros de Belém e nos Municipios do Estado do Para (Quadro 1),
comprovando, portanto, a relevancia desta pesquisa para a seguranca publica.
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Quadro 1: Dissertagdes defendidas no Programa de Pds-Graduagdo em Seguranca Publica, da
Universidade Federal do Pard, no periodo de 2011 a 2018, que tratam da Criminalidade.

Investiga algum
tipo de Prop0Ge novas
criminalidade metodologias
Turma Autor Orientador em _n|_veI para mensurar a
Municipal, criminalidade
Estadual ou estudada?
Nacional?
Antonio Roberto | Dr. Edson Marcos Aborda de NaoAfaz_
2011 L, AT referéncia
Santos Janior Leal Soares Ramos | maneira indireta
2011 Héldson Tomaso | Dra. Silvia dos Aborda de rg‘gfé;izia
Pereira de Lima Santos de Almeida | maneira indireta
Marco Antdnio .
2011 | Rocha dos Dr. Edson Marcos sim NaoAfaz_
L Leal Soares Ramos referéncia
Remédios
2011 Maria Goreti Dr. Jaime Luiz Aborda de Nao faz
Gobes da Rocha Cunha de Souza maneira indireta referéncia
2011 Monique Kelly Dra. Silvia dos sim Nao faz
Tavares Gomes Santos de Almeida referéncia
Roberto Silvada | Dr. Edson Marcos . Nao faz
2011 . . Sim .
Silveira Junior Leal Soares Ramos referéncia
2012 Alberto César Dr. Edson Marcos sim Nao faz
Beltrdo Pamplona | Leal Soares Ramos referéncia
Bragmar Dias Dr. Jaime Luiz . Néao faz
2012 Dos Santos Cunha de Souza Sim referéncia
2012 Elson Luiz Brito | Dra. Silvia dos sim Néao faz
da Silva Santos de Almeida referéncia
José Dilson Melo | Dr. Edson Marcos Aborda de Aborda de
2012 L R SR
De Souza Junior Leal Soares Ramos | maneira indireta maneira indireta
2012 Paulo Eduardo Dra. Silvia dos sim Néao faz
Vaz Bentes Santos de Almeida referéncia
Beatriz de o
2013 | Oliveira da Dr. Edson Marcos Sim NaoAfaz_
o Leal Soares Ramos referéncia
Silveira
2013 Edimar Marcelo Dr. Luis Fernando Aborda de Nao faz
Coelho Costa Cardoso e Cardoso | maneira indireta referéncia
2013 José Vicente Dr. Jaime Luiz sim Nao faz
Braga da Silva Cunha de Souza referéncia
2013 Lucidéa Santos Dra. Silvia dos sim Nao faz
Cavalcante Santos de Almeida referéncia
_ Dra. Andréa
2013 Mar!a José Santa | Bittencourt Pires sim NaoAfaz_
Maria Moraes Chaves referéncia
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Quadro 1: Dissertacdes defendidas no Programa de P6s-Graduacdo em Seguranga Publica,
da Universidade Federal do Pard, no periodo de 2011 a 2018, que tratam da Criminalidade
(Continuagé&o).

Investiga ~
. Propoe novas
algum tipo de .
o ot metodologias
criminalidade para
Turma Autor Orientador em _nl_vel mensurar a
Municipal, T
criminalidade
Estadual ou
. estudada?
Nacional?
Nadiana Cavaleiro de | Dra. Silvia dos Santos Abordg de Néao faz
2013 , . maneira .
Macedo Dahés Jorge | de Almeida - referéncia
indireta
2014 Amaury Suzart Farias Dr. Wilson José Barp Sim NaoAfaz_
da Silva referéncia
2014 A_ngellca Varela de | Dra. Fernanda Valli sim NaoAfaz_
Lima Nummer referéncia
Carlos André Viana | Dr. Edson Marcos . Néao faz
2014 Sim o
da Costa Leal Soares Ramos referéncia
2014 Isabella Fonseca | Dr. Edson Marcos sim Néao faz
Torres Vilaca Leal Soares Ramos referéncia
) Dr. Ed M ) Nao f
2014 | Kelly Serejo Fonseca ' >on areos Sim aOA az.
Leal Soares Ramos referéncia
2014 Luana Andressa | Dra. Silvia dos Santos Sim Néao faz
Freitas Ribeiro Peres | de Almeida referéncia
Silvia Regina Messias : . : Né&o Faz
2014 . Dr. Wilson Bar m .
0 Klautau Miléo llson José Barp Si Referéncia
Alessandro Sobral | Dra. Silvia dos Santos ) Nao faz
2015 ) ; Sim ..
Farias de Almeida referéncia
2015 Br_enno Morais | Dr. Clay Anderson sim Néo AFaz_
Miranda Nunes Chagas Referéncia
) .. o Abor .
Elizabeth Cristina da | Dra. Silvia dos Santos bo d? de Néao faz
2015 . ) . maneira ..
Silva Feitosa de Almeida L referéncia
indireta
2015 Leldlt_ane Souza de | Dr. Clay Anderson Sim Néao AFaz_
Almeida Nunes Chagas Referéncia
2015 Renata dos Santos | Dr. Edson Marcos Sim Nao Faz
Alencar Leal Soares Ramos Referéncia
2015 Tatiane da Silva Dr. Clay Anderson sim Nao Faz
Rodrigues Tolosa Nunes Chagas Referéncia
Aleth_ea Maria Dr. Edson Marcos Abordg de Nao faz
2016 | Carolina Sales maneira .
Leal Soares Ramos .. referéncia
Bernardo indireta
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Quadro 1: Dissertacdes defendidas no Programa de P6s-Graduacdo em Seguranga Publica,
da Universidade Federal do Pard, no periodo de 2011 a 2018, que tratam da Criminalidade
(Continuagé&o).

Investiga algum ~
. Propoe novas
tipo de .
LT metodologias
criminalidade
. em nivel para
Turma Autor Orientador .. mensurar a
Municipal, T
criminalidade
Estadual ou
. estudada?
Nacional?
Carlos Stilianidi Dr. Edson Marcos Aborda de Nao faz
2016 . Leal Soares AR .
Garcia maneira indireta referéncia
Ramos
. Dr. Marcelo ~
2016 | Cintia Walker | o lintino Galvio | AAbordade Ndo faz
Beltrdo Gomes . maneira indireta referéncia
Baptista
Roberto Magno Reis | Dr. Clay Anderson Aborda de Nao faz
2016 IR o
Netto Nunes Chagas maneira indireta referéncia
Dr. Edson Marcos Niio Eaz
2016 | Samara Viana Costa | Leal Soares Sim N
Referéncia
Ramos
Amanda Ferreira Dra. Cristiane _do Aborda de Nao faz
2017 Socorro  Loureiro AR o
Rocha Lima maneira indireta referéncia
Ariane Lilian Lima | Dra. Maély x
2017 |dos Santos Melo | Ferreira Holanda Apord_a d_e NaoAfaz_
] maneira indireta referéncia
Rodrigues Ramos
Carmelita da Cunha D_ra. And_rea Aborda de Néao faz
2017 . Bittencourt  Pires . .
Alfaia maneira indireta referéncia
Chaves
2017 Diego Alex De|Dr. Jaime Luiz Aborda de Né&o faz
Matos Martins Cunha de Souza maneira indireta referéncia
Erika Natalie o
2017 | Pereira Miralha Dr. Clay Anderson Sim NaoAfaz_
Nunes Chagas referéncia
Duarte
Eugénia Andréa x
2017 | Rebélo de Andrade Dr. Clay Anderson Sim NaoAfaz_
i Nunes Chagas referéncia
Trindade
2017 Leandro André | Dra. Silvia dos sim Nao faz
Teixeirade Oliveira | Santos de Almeida referéncia
2017 Luciléa da Silva | Dra. Silvia dos sim Nao faz
Santos Santos de Almeida referéncia
2017 Luiz Augusto Mota | Dra. Silvia dos Aborda de Nao faz
Nunes de Carvalho | Santos de Almeida | maneira indireta referéncia
2017 Mayka Caroline | Dra. Vera Lucia de Aborda de Nao faz
Martins da Cunha Azevedo Lima maneira indireta referéncia
Renata Almeida | Dr. José Gracildo Aborda de Nao faz
2017 . L R o
Danin de Carvalho Junior | maneira indireta referéncia
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Quadro 1: Dissertacdes defendidas no Programa de Pos-Graduacdo em Seguranca Publica, da
Universidade Federal do Pard, no periodo de 2011 a 2018, que tratam da Criminalidade

(Conclus&o).

Investiga algum | PropGe novas
tipo de metodologias
criminalidade em para
Turma Autor Orientador nivel Municipal, mensurar a
Estadual ou criminalidade
Nacional? estudada?
Renata Valéria .
2017 | Pinto Cardoso Dr. Edson Marcos sim NaoAfaz_
) Leal Soares Ramos referéncia
Lisboa
Rosilene  Maria | Dr. José Gracildo de Aborda de Néao faz
2017 L IR L
Lopes Gomes Carvalho Janior maneira indireta referéncia
Thiciane Pantoja | Dr. Edson Marcos . Né&o faz
2017 ) Sim .
Maia Leal Soares Ramos referéncia
2017 Victoria di Paula | Dr. Edson Marcos sim Néao faz
Moraes Magno Leal Soares Ramos referéncia
Bruna Cabral | Dr. Edson Marcos . Néao faz
2018 . Sim .
Silva Leal Soares Ramos referéncia
Marilze Ribeiro Dra.  Hilda R_osa Aborda de Néao faz
2018 . Moraes de Freitas AR .
Bitar ROSAr0 maneira indireta referéncia

Fonte: site do PPGSP-UFPA (www.ppgsp.propesp.ufpa.br), 2020.

1.3. Problema de Pesquisa

Um dos maiores problemas que afligem os cidaddos e preocupam a opinido publica
em todo o mundo é a criminalidade, principalmente porque vem quase sempre acompanhada

de muita violéncia, tendo efeitos econémicos, sociais e politicos (KATAOKA, 2005).

De acordo com o Atlas da Violéncia 2018 (IPEA-FBSP, 2018), com dados de 2016,
no ranking dos 123 municipios onde se concentram metade das mortes violentas no Brasil,
Belém ¢é a 222 cidade mais violenta, com uma taxa de homicidios de 77 para cada 100 mil
habitantes. E quando se analisam somente as capitais, o Atlas revela ainda que as trés com
maiores taxas de morte violenta sdo Belém (PA), Aracaju (SE) e Natal (RN) (IPEA-FBSP,
2018).

Referente a mudanca da taxa no periodo de 2000 e 2010 Waiselfisz, (2012) afirma que
ficou evidenciado um elevado grau de continuidade nos padrfes, tanto na intensidade —
crescimento continuo da violéncia nos estados — quanto em sua estruturagdo — concentrada em

poucas unidades federativas comandando esse crescimento, esse periodo de 2000 a 2010
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apresentou drésticas mudancas em ambos os sentidos. Apesar de uma discreta queda nos anos
de 2012 e 2013, a taxa nacional de mortes por agressdo continua muito superior & média
global, que era de 6,2 por 100 mil habitantes em 2013 (UNODC, 2013).

O combate a criminalidade por meio de politicas publicas eficazes mostra-se como
uma tarefa complexa. Isso porque o ato criminoso em si pode ser muito heterogéneo (roubos,
homicidios, dentre outros) e essas diferencas dificultam a identificacdo de fatores de risco
para cada situagdo (SCALCO et al., 2012). Becker (1968), Stigler (1970) e Ehrlich (1973)
foram os pioneiros na investigacdo de modalidades de crimes e acreditam que o esforco da

sociedade para combater ao crime em suas multiplas tipologias ndo é igualmente distribuido.

Segundo Freitas et al. (2017, p.502)

A elaboracdo de uma forma de mensurar a criminalidade em qualquer espaco
geografico é uma importante ferramenta para a tomada de decisdo no que diz
respeito a politicas publicas, contribuindo para ampliar a eficiéncia e a capacidade
de se alcancarem maiores niveis de qualidade da seguranca publica e bem-estar para
a sociedade. A informacdo geogréafica é uma ferramenta importante no planejamento
de campanhas de orientacdo a populacdo e na gestdo publica. O mapeamento da
criminalidade é um meio que aumenta a eficicia de suporte aos processos de decisao
quanto a alocacdo de recursos financeiros, fisicos e humanos no ambito da
seguranca publica.

A maior adversidade é que, a principal forma de mensurar os indices de violéncia é
por meio da quantidade de Crimes Violentos Letais Intencionais (CVLI), que foi uma
classificacdo criada pela Secretaria Nacional de Seguranca Publica (SENASP) no ano de
2006, que tem por objetivo agregar crimes de homicidios dolosos e demais crimes que
resultem em morte, para que possam ser contabilizados em estatisticas referente as mortes,
como discute o FBSP (2017), e dessa forma possa haver a mensuracdo dos indices de
violéncia. Porém, existem outros crimes que afetam diretamente um territorio, como roubo,
furto, estupro, dentre outros. O conhecimento desses numeros reais das demais tipologias
poderia ajudar no planejamento de acGes a fim de empregar melhor os recursos disponiveis
para o combate a criminalidade. Neste contexto, as perguntas problema desta dissertacao s&o:
(i) como esta a criminalidade do Estado do Para?; (ii) como esta a criminalidade violenta do
Estado do Pard?; (iii) como estd criminalidade do municipio Belém-Para? e (iv) como esta

criminalidade violenta do municipio Belém-Para?
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1.4. Objetivos

1.4.1. Objetivo Geral

Avaliar a criminalidade e a criminalidade violenta do estado do Para e do municipio

Belém.

1.4.2. Objetivos Especificos

(i) Avaliar a criminalidade no estado do Para, no periodo de 2017 a 2019;

(if) Avaliar a criminalidade violenta no estado do Pard, considerando apenas as mortes

violentas intencionais, no periodo de 2017 a 2019;

(iii) Avaliar a criminalidade no municipio de Belém, Para, no periodo de 2017 a 2019;

(iv) Avaliar a criminalidade violenta intencional no municipio de Belém, Para, no periodo de
2017 a 2019;

(v) Desenvolver um manual de como obter indice bayesiano para avaliacdo da criminalidade

do estado do Parg;

(vi) Desenvolver um manual de como obter indice bayesiano para avaliacdo da criminalidade

violenta do estado do Par4;

(vii) Desenvolver um manual de como obter indice bayesiano para analisar a criminalidade no

municipio de Belém, Parj;

(viii) Desenvolver um manual de como obter indice bayesiano para analisar as mortes

violentas intencionais do municipio de Belém,Para.

1.5. Hipotese

Segundo o Sistema de Informag6es sobre Mortalidade (SIM), articulado ao Ministério
da Saude (MS), no ano de 2015, a taxa de homicidios registrados no Brasil permaneceu cerca
de 50 a 60 mil mortos (IPEA-FBSP, 2019). Dois anos apos, verificou-se que no ano de 2017
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houve o registro de 65.602 homicidios, correspondendo a taxa de 31,6 mortes por 100.000
habitantes, indicando o aumento da criminalidade no pais (IPEA-FBSP, 2019).

No contexto especifico das regides brasileiras, verificou-se que, no periodo de 2007 a
2017, houve uma reducéo nos registros de homicidios nas regides Sudeste e Centro-Oeste e
estabilidade do indice na regido Sul (IPEA-FBSP, 2019). Entretanto, houve um crescimento
significativo no nimero de homicidios ocorridos nas regifes Norte e no Nordeste do pais
(IPEA-FBSP, 2019). Nesse cenario, o Estado do Para apresentou, em 2017, o numero de
4575 crimes de homicidios (IPEA-FBSP, 2019). Destaca-se, ainda, que no contexto
especifico do Municipio de Belém, no ano de 2016, a capital paraense apresentou uma taxa de
77 homicidios para cada 100.000 habitantes, tornando-se a capital mais perigosa do Brasil e a
102 cidade mais perigosa do mundo (IPEA-FBSP, 2018; MEXICO, 2017).
Nessa perspectiva, com intuito de investigar o problema proposto na pesquisa, 0 estudo
estabelece como hip6tese que a maioria dos bairros de Belém e Municipios do Estado do Para

apresentam criminalidade classificada como baixa ou muito baixa, no periodo do estudo.

1.6. Revisao da literatura

A partir do levantamento bibliogréfico, verificou-se que existem varios estudos que
abordam a tematica da violéncia e criminalidade no pais. Duarte (2010) diz que pode-se
aceitar que o processo de colonizacdo do Brasil seja a causa inicial do problema de violéncia e
da criminalidade no pais, onde a pobreza, pela exclusdo social que dela decorre, pode sim,
favorecer manifestacfes de violéncia no convivio social. Porém, justificar a violéncia e a
criminalidade apenas pelas condi¢des socioeconémicas seria adotar uma analise simplista de
um problema bastante complexo, visto que a criminalidade brasileira é consequéncia de
maultiplos fatores (DUARTE, 2010).

A partir disso, a criminalidade € um problema associado as questfes econémicas,
sociais e politicas que envolvem a qualidade de vida dos individuos e da sociedade (FARIAS
et al.,, 2008). Na perspectiva econémica, verifica-se que a intensidade dos crimes impde
restricdes a uma determinada localidade e que o0 ato em si pode estar relacionado a conjuntura
da economia de um territorio (FARIAS et al., 2008). E, por ultimo, possui relevancia para a
politica, pois hd a necessidade de serem elaborados planos e estratégias a fim de combater
esse problema (FARIAS et al., 2008).
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A sociedade contemporanea tem enfrentado um problema antigo que comega a sair de
controle, o crescente aumento da criminalidade tem levado a um conjunto de perdas, por meio
de custos com seguranca publica e privada, a qual causa prejuizo a medida que afeta o
cotidiano das pessoas (ALMEIDA, 2007).

A violéncia enquanto pratica disseminada na sociedade pode ser identificada quando,
numa situacdo de interagdo, um ou varios atores agem de maneira direta ou indiretamente,
macica ou esparsa, causando danos a uma ou mais pessoas em graus variaveis, seja em sua
integridade fisica, seja em sua integridade moral, em suas posses, ou em suas participacdes
simbolicas e culturais (REIS, 2013).

A escolha pela atividade ilegal (criminosa) depende dos retornos esperados no
mercado legal e ilegal da economia, da sua probabilidade de fracasso no mercado ilegal e do
grau de punicdo para esse fracasso, o qual em seu trabalho busca um critério de escolha de
politicas penais de modo a combater as atividades ilegais, via prevencdo, repressao, além de

tratar sob o aspecto racional as motivacoes da atividade criminal (BECKER, 1968).

Os indices sdo ferramentas para identificar variacfes, processos, comportamentos e
tendéncias, além de permitir equiparar as unidades analisadas em termos relativos. Em linhas
gerais, os indices apontam novas necessidades e viabilizam o acesso as informacfes gerais
(SOARES et al., 2011).

Para Andrade e Diniz (2013), no caso do Brasil, embora se tenha percebido uma
melhoria nos indicadores sociais a partir do langamento do programa do Plano Real, houve
uma evolucdo negativa da seguranca publica no aumento da criminalidade com a violéncia
manifestando-se de forma mais aguda em muitas capitais, associada a varios fatores. Nesse
contexto, a partir da década de 1980, o pais assistiu a um crescimento muito expressivo nos
indicadores de criminalidade com as taxas de homicidios, o que impulsionou a produgéo
académica sobre o tema dentre cientistas vinculados as mais diversas areas do conhecimento
(ANDRADE; DINIZ, 2013). Em 1980, a taxa brasileira era de 11,73 homicidios para cada
100 mil habitantes, aumentando para 22,16, em 1990, e alcancando o apice, em 2003, com um
valor de 28,26 mortes para cada 100 mil pessoas (BRASIL. 2012). No ano de 2011, a taxa
desse tipo de crime foi de 27,40, e, além disso, no periodo de 1980 a 2011 foram registrados
mais de 1 milhdo de assassinatos no pais (BRASIL, 2012). Waiselfisz (2010), no Mapa da



19

violéncia, afirma que o Brasil em 2005, 2006 e 2007, era 0 sexto pais mais violento em
termos de taxa de homicidio, ficando atrés apenas de El Salvador, Col6mbia, Guatemala, Ilhas
Virgens (EUA) e Venezuela. Waiselfisz (2010) revela ainda que houve incremento do nimero
de homicidios em todas as regides brasileiras de 1997 e 2007, com excec¢éo da regido Sudeste,
onde a queda dos homicidios ficou na ordem de 20,3%. Porém, esses crimes em S&o Paulo
diminuiram 50,3% e no Rio de Janeiro, 20,8%, enquanto que, em Minas Gerais, ocorreu um
acréscimo de 213% (WAISELFISZ, 2010).

Segundo Pinto e Coronel (2015), a criminalidade é uma questdo relevante dentro do
contexto de desenvolvimento das mais diversas nacGes e sua influéncia e os impactos
causados afetam os diferentes niveis da sociedade e, a partir disso, a identificacdo das causas e
determinantes da criminalidade demonstra-se como um passo primordial na resolucdo de
problemas em geral da sociedade, tornando-se de suma importancia a atuagdo do poder
publico na diminuicdo e no combate a essas questfes. Dessa forma, com o conhecimento das
realidades regionais no que concerne aos atos criminosos, politicas publicas devem ser
articuladas. Essas politicas devem atender as localidades com situa¢des mais graves, porém
devem ser expandidas para regides vizinhas, visto que a criminalidade ¢ um fendmeno que

influencia regides proximas umas as outras (PINTO; CORONEL, 2015).

A investigacdo sobre criminalidade levanta questionamentos de grande complexidade,
pois seus determinantes sdo multiplos e inter-relacionados, abrangendo diferentes disciplinas
e setores da sociedade (FREITAS et al., 2017). Os estudos relacionados a essa area de estudo
permitem que sejam identificados pontos criticos quanto a tematica a fim de verificar quais
pontos sdo influenciados pela dindmica da criminalidade. Dessa forma, ha indicacdo de
politicas publicas com o objetivo de que os problemas relacionados ao crime possam ser
solucionados por meio de uma maior atencdo e disposicdo de recursos dos 6rgaos publicos
(CERQUEIRA; LOBAO, 2003).

Segundo o Kalout et al. (2018), os custos econdémicos da criminalidade cresceram de
forma substancial dentre 1996 e 2015, de cerca de 113 bilhGes de reais para 285 bilhdes de
reais. 1sso equivale a um incremento real médio de cerca de 4,5% ao ano (KALOUT et al.,
2018). Em 2015, os componentes, em ordem de relevancia eram: 1) Seguranca publica
(1,35% do PIB); 2) Seguranca privada (0,94% do PIB); 3) Seguros e perdas materiais (0,8%
do PIB); 4) Custos judiciais (0,58% do PIB); 5) Perda de capacidade produtiva (0,40% do



20

PIB); 6) Encarceramento (0,26% do PIB); e 7) Custos dos servicos médicos e terapéuticos
(0,05% do PIB), alcancando um total de 4,38% da renda nacional (KALOUT et al., 2018).

1.7. Método

1.7.1. Natureza da pesquisa

E uma pesquisa de natureza quantitativa, exploratoria e descritiva, de carater aplicado
com enfoque na busca e interpretacdo dos dados. Minayo (2001) esclarece que a pesquisa
guantitativa se centra na objetividade. Influenciada pelo positivismo, considera que a
realidade s6 pode ser compreendida com base na analise de dados brutos, recolhidos com o
auxilio de instrumentos padronizados e neutros (MINAYO, 2001). A pesquisa quantitativa
recorre a linguagem matematica para descrever as causas de um fendmeno, as relacdes dentre
variaveis, etc. Ja Gerhardt e Silveira (2009) enfocam que a pesquisa aplicada objetiva gerar
conhecimentos para aplicacdo préatica, dirigidos a solucdo de problemas especificos,

envolvendo verdades e interesses locais.

1.7.2. Lébcus

A pesquisa foi realizada nos 144 municipios do Estado do Para, situados na regido
Norte do pais, abrangendo uma area total de 1.247.955,24 km? e uma populacdo estimada de
8.690.745 habitantes em 2020 (IBGE, 2020). A pesquisa também foi aplicada nos 71 bairros
da cidade de Belém, a qual é a capital do estado, com cerca de 1.400.000 habilitantes e ocupa

0 12° municipio mais populoso do pais (IBGE, 2018).

1.7.3. Fontes de dados

Os dados utilizados no estudo a cerca da criminalidade no Estado do Para e no
Municipio de Belém, fornecidos pela Secretaria de Estado de Seguranca Publica e da Defesa
Social (SEGUP), por meio da Secretaria Adjunta de Inteligéncia e Analise Criminal (SIAC),
foram extraidos do Sistema Integrado de Seguranga Publica (SISP) por meio dos dados dos
Boletins de Ocorréncia Policial (B.O.P) registrados nos anos de 2017, 2018 e 2019.



21

1.7.4. Procedimentos de coleta

Atendendo aos critérios de tipologia criminal, foram coletadas informacdes
quantitativas, dos 144 municipios do Estado do Para, referentes a seis modalidades de crime:
(i) furto; (ii) roubo; (iii) roubo de veiculo; (iv) homicidio; (v) latrocinio e (vi) lesdo corporal
seguida de morte. Posteriormente, especificamente para o Municipio de Belém, foram
coletadas informacdes dos crimes: (i) furto; (ii) roubo; (iii) homicidio; (iv) latrocinio e (v)

lesdo corporal seguida de morte para os 71 bairros da capital.

Os dados populacionais necessarios a pesquisa foram obtidos por meio do Instituto
Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE) e os dados de frota veicular por meio do
Departamento Nacional de Transito (DETRAN). Os dados populacionais e de frota veicular
séo referentes aos anos de 2017, 2018 e 20109.

1.7.5. Anélise de dados

Inicialmente foi aplicada a técnica Estatistica Descritiva aos dados. Sobre 0s processos
estatisticos, Marconi e Lakatos (2003) ratificam que eles permitem obter, de conjuntos
complexos, representacOes simples e constatar se essas verificagbes simplificadas tém
relacfes dentre si. Assim, 0 método estatistico significa reducdo de fendmenos sociolégicos,
politicos e econdmicos a termos quantitativos e a manipulacdo estatistica, que permite
comprovar as relacdes dos fendmenos dentre si, e obter generalizacdes sobre sua natureza,
ocorréncia ou significado (MARCONI; LAKATOS, 2003). Além disso, a Estatistica
Descritiva permite a sintetizacdo e melhor visualizacdo dos dados coletados por meio de
gréficos, tabelas e medidas de sintese (BUSSAB; MORETTIN, 2013).

Para mensurar a criminalidade geral nos 144 municipios do Estado do Para, por meio
de um indicador, para os crimes de (i) furto; (ii) roubo; (iii) roubo de veiculo; (iv) homicidio;
(v) latrocinio e (vi) lesdo corporal seguida de morte, utilizou-se o indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Municipio (ICMBDPPM)
(REGATEIRO et al., 2021a). Posteriormente, para mensurar a criminalidade violenta nos
municipios do Para, utilizou-se o método proposto por Regateiro et al. (2021b), o qual
permite a obtencdo do indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada para Municipios (ICVMBDPPM) a partir das tipologias criminais (i)
homicidio; (ii) latrocinio e (iii) leséo corporal seguida de morte.
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Para mensurar a criminalidade geral nos 71 bairros de Belém, utilizando um indicador
para os crimes de (i) furto; (ii) roubo; (iii) homicidio; (iv) latrocinio e (v) lesdo corporal
seguida de morte, utilizou-se o Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada para Bairros (ICMBDPPB) (REGATEIRO et al.,, 2021c) e, para
mensurar a criminalidade violenta nos mesmos bairros, utilizou-se o indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros (ICVMBDPPB)
(REGATEIRO et al., 2021d).

Para a obtencdo dos indices, conforme proposto por Regateiro et al. (2021a; 2021b;
2021c e 2021d), inicialmente foi determinado o numero de classes (k) pelo método de
Sturges e a distribuicdo da frequéncia populacional, utilizando-se a experiéncia do

pesquisador.

Dessa forma, obteve-se o numero de classes e a distribuicdo de frequéncias do
quantitativo populacional dos municipios do estado do Para (Tabela 1) e dos bairros de Belém
(Tabela 2).

Tabela 1 — Distribuicdo de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos Municipios do
Estado do Parg, 2019.

Classe Quantidade de
Faixa de Populagéo o

(k=8) Municipios

A 3.000 a 9.999 13

B 10.000 a 19.999 27

C 20.000 a 29.999 25

D 30.000 a 49.999 34

E 50.000 a 99.999 27

F 100.000 a 199.999 12

G 200.000 a 499.999 4

H 500.000 a 1.500.000 2

Fonte: Regateiro et al. (2021a; 2021b).
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Tabela 2 — Distribuicdo de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos Bairros do Estado
do Para, 2019.

C(:ll(is;)e Faixa de Populacéo Q:/lel:i?:?;zsde
A 0 a 999 8
B 1.000 a 1.999 7
C 2.000 a 4.999 8
D 5.000 a 9.999 9
E 10.000 a 19.999 11
F 20.000 a 29.999 8
G 30.000 a 39.999 8
H 40.000 a 49.999 4

Fonte: Regateiro et al. (2021c; 2021d).

Posteriormente, obtém-se:
(i) o pardmetro ¢, dividindo-se a média de populacdo de uma classe k pela média de
populacdo da Gltima classe;
(ii) a Taxa de Criminalidade ou Criminalidade Violenta a partir da divisdo do numero de
ocorréncias de um crime j pelo quantitativo populacional (ou frota veicular) para cada
municipio ou bairro, multiplicados por 100.000 (REGATEIRO et al., 2021a; 2021b);
(iii) a Taxa de Criminalidade ou Criminalidade Violenta Média Bayesiana por Crime
dividindo-se a soma das Taxas do Crime j na Classe k pela Quantidade de Municipios na
Classe k (REGATEIRO et al., 2021c; 2021d).

Entretanto, segundo Marshall (1991) as taxas de criminalidade obtidas por 100.000
habitantes sdo diferenciados em locais de grande e pequena populagéo, visto que um crime em
um municipio com poucos habitantes gera um indice alto. Dessa forma, é necessario remover
a hipdtese de aleatoriedade das estimativas por meio da Taxa de Criminalidade Violenta
Média Bayesiana Ponderada, podendo ser realizada duas formas de ponderagdo: (i) constante
(c) entre O (zero) e 1 (um) e (ii) constante complementar de ¢ multiplicado pela taxa media
dos delitos em municipios de mesmo porte (REGATEIRO et al., 2021a; 2021b; 2021c;
2021d).

Obteve-se, ainda, a Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada
Padronizada por Crime, a partir da diferenca entre a Taxa de Criminalidade ou Criminalidade
Violenta Media Bayesiana Ponderada Padronizada do crime j em um municipio ou bairro e o
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menor valor da Taxa de Criminalidade ou Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada do crime j em um municipio ou bairro divididos pela diferenca entre o
maior valor da Taxa de Criminalidade ou Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada
Padronizada do crime j em um municipio ou bairro e 0 menor valor da Taxa de Criminalidade
ou Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada do crime j em um
municipio ou bairro, dessa forma obtém-se valores entre zero (0) e um (1) (REGATEIRO et
al., 2021a; 2021b; 2021c; 2021d). Utiliza-se a escala de avaliacdo (Figura 2) para avaliar a
Taxa de Criminalidade ou Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada

do crime j em um municipio ou bairro.

Figura 2 — Escala de Avaliacdo dos indices de Criminalidade e Criminalidade Violenta
Bayesiano Duplamente Ponderado Pardronizado para os Municipios e Bairros.

0,00 0,10 0,20 0,30 040 0,50 060 0,70 080 0,90 1,00

| | | |
Muito Média Alta Muito Alta
Baixa

Fonte: REGATEIRO et al. (2021a; 2021b; 2021c; 2021d).

Baixa

Posteriormente, obteve-se 0s pesos por tipologias criminais a partir do(a):

(i) da média dos tempos minimos das penas no Brasil, dividindo-se a soma das penas minimas
de um crime pela quantidade de penas do mesmo crime (REGATEIRO et al., 2021a; 2021b;
2021c; 2021d);

(ii) pesos das tipologias criminais dividindo-se a média dos tempos minimos das penas de um
crime pela soma das médias dos tempos minimos das penas de todas as tipologias criminais
(REGATEIRO et al., 2021a; 2021b; 2021c; 2021d).

Dessa forma, obteve-se os pesos atribuidos por tempo de crimes e crimes violentos
praticados no Brasil para 0os municipios do estado do Para (Tabela 3) e bairros de Belém
(Tabela 4).
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Tabela 3 — Penas em Anos (Faixa, Tempo Minimo e Média dos Tempos Minimos) e Pesos
atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil, para os municipios do Estado do Paré e
bairros de Belém, 2021.

Pena em anos

Cri — Peso dos
rime Faixa Te,zmpo Media glo_s Tempos Crimes
Minimo Minimos
la4 1 0,0329
Furto 948 5 1,50
- 6a20 6 0,1972
Homicidio Doloso 12 230 12 9,00
Latrocinio 20a 30 20 20,00 0,4381
Lesdo Corporal
seguida de morte 4al2 4 4,00 0,0876
4a10 4 0,1205
Roubo 7215 . 5,50
53a13,3 53 :
Roubo de Veiculos a 5,65 0,1238
6alb 6
Total 45,65 1,0000

Fonte: Regateiro et al. (2021a; 2021b; 2021c; 2021d).

Tabela 4 — Penas em Anos (Faixa, Tempo Minimo e Média dos Tempos Minimos) e Pesos
atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil, para os municipios do Estado do Para e
bairros de Belém, 2021.

Pena em anos

Cri — Peso dos
rime Faixa T?”.‘PO Media qlo_s Tempos Crimes
Minimo Minimos
la4d 1 0,0375
Furto 548 ) 1,50
. 6a20 6 0,2250
Homicidio Doloso 12 2 30 12 9,00
Latrocinio 20a30 20 20,00 0,5000
Lesdo Corporal 4212 4 4,00 0,1000
seguida de morte
42310 4 0,1375
Roubo 7215 7 5,50
Total 40,00 1,0000

Fonte: Regateiro et al. (2021a; 2021b; 2021c; 2021d).

Em seguida, obtém-se os escores de criminalidade a partir dos indices de
Criminalidade e Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada

Padronizada a partir da soma das Taxas de Criminalidade ou Criminalidade Violenta Média
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Bayesiana Ponderada Padronizada multiplicada pelos pesos correspondentes as tipologias
criminais (REGATEIRO et al., 2021a; 2021b; 2021c; 2021d)). Apos a obtencdo dos escores
de ccriminalidade, para os municipios do Estado do Paré e para o bairros de Belémrealizou-se

suas classificacdes por meio da escala apresentada na Figura 2.

Por fim, para melhor visualizagdo e compreenséo espacial a cerca da distribuicdo da
criminalidade nos municipios do Estado do Para, bem como, aos bairros de Belém, utilizou-se
ferramentas de Sistemas de Informacdo Geogréficas (SIG) a partir do software ARCGIS
Geostatistical Analyst (CAMARA et al., 2002).
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Resumo

A violéncia e a criminalidade ndo sdo fenbmenos presentes apenas nas grandes cidades e
regides metropolitanas, mas em todas as areas que apresentam precarizacdo nas condicoes
sociais, necessitando, portanto, a compreensdo das caracteristicas e 0s impactos da
criminalidade e violéncia nas cidades brasileiras. O objetivo do estudo € avaliar a
criminalidade no Estado do Pard, Brasil, nos anos de 2017 a 2019. E um estudo quantitativo
exploratorio realizado nos 144 municipios do Estado do Para, Brasil. Os dados dos crimes: (i)
furto; (ii) roubo; (iii) roubo de veiculo; (iv) homicidio; (v) latrocinio e (vi) lesdo corporal
seguida de morte, ocorridos no Pard, Brasil, foram extraidos dos Boletins de Ocorréncia
Policial. Os dados populacionais foram obtidos por meio do Instituto Brasileiro de Geografia
e Estatistica. Para mensurar a criminalidade violenta dos municipios do Para, Brasil, utilizou-
se o Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para
Municipios e para a apresentacdo espacial dos resultados, utilizaram-se os Sistemas de
Informacdo Geograficas. Verificou-se que a maioria dos municipios apresentou indices baixos
ou muito baixos de criminalidade no ano de 2019. Verificou-se, ainda, que 0s 5 primeiros
colocados no ranking de 2018 e 2019 apresentaram indices muito alto de criminalidade. No
entanto, em 2019, apenas um municipio apresentou indice muito alto. Foi possivel avaliar a
distribuicdo da criminalidade nos municipios do Para, Brasil, alcangando, portanto, o objetivo
do estudo. Espera-se que os resultados possam auxiliar os 6rgdos de seguranca publica do
estado na elaboracédo de acdes efetivas nos municipios mais afetados pela criminalidade.

Palavras-chave: Violéncia; Crimes Violentos; Seguranca Publica.
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Abstract: Violence and criminality are not only present in large cities and metropolitan
regions, but in all areas that are precarious in social conditions, thus requiring an
understanding of the characteristics and impacts of crime and violence in Brazilian cities. The
objective of the study is to assess crime in the State of Para, Brazil, in the years 2017 to 2019.
It is a quantitative exploratory study carried out in the 144 municipalities in the State of Parg,
Brazil. The crime data: (i) theft; (ii) robbery; (iii) vehicle robbery; (iv) homicide; (v) robbery-
homicide and (vi) bodily injury followed by death, which occurred in Para, Brazil, were
extracted from Police Reports. Population data were obtained through the Brazilian Institute
of Geography and Statistics. To measure violent crime in the municipalities of Para, Brazil,
the Standardized Double-Weighted Bayesian Average Crime Index for Municipalities was
used, and for the spatial presentation of the results, Geographic Information Systems were
used. It was found that most municipalities had low or very low crime rates in 2019. It was
also found that the top 5 placed in the 2018 and 2019 ranking had very high crime rates.
However, in 2019, only one municipality had a very high rate. It was possible to assess the
distribution of crime in the municipalities of Para, Brazil, thus achieving the objective of the
study. It is hoped that the results will assist the public security organs of the state in the
elaboration of effective actions in the municipalities most affected by crime.

Keywords: Violence; Violent Crimes; Public security.

Resumen: La violencia y la criminalidad no solo estan presentes en las grandes ciudades y
regiones metropolitanas, sino en todas las areas que son precarias en condiciones sociales, por
lo que requieren una comprension de las caracteristicas e impactos de la delincuencia y la
violencia en las ciudades brasilefias. El objetivo del estudio es evaluar la criminalidad en el
estado de Pard, Brasil, en los afios 2017 a 2019. Se trata de um estudio exploratorio
cuantitativo realizado en los 144 municipios del estado de Pard, Brasil. Los datos del delito:
(i) hurto; (ii) robo; (iii) robo de vehiculos; (iv) homicidio; (v) robo seguido de muerte y (vi)
lesiones corporales seguidas de muerte, ocurridos em Pard, Brasil, fueron extraidos de los
informes policiales. Los datos de poblacion se obtuvieron a través del Instituto Brasilefio de
Geografia y Estadistica. Para medir el crimen violento en los municipios de Para, Brasil, se
utilizé el Indice de Crimen Promedio Bayesiano Doble Ponderado Estandarizado para
Municipios y para la presentacién espacial de los resultados se utilizaron Sistemas de
Informacion Geogréafica. Se encontr6 que la mayoria de los municipios tenian tasas de
criminalidade bajas 0 muy bajas en 2019. También se encontrd que los 5 primeros puestos en
el ranking de 2018 y 2019 tenian tasas de criminalidad muy altas. Sin embargo, en 2019, solo
un municipio tuvo una tasa muy alta. Se pudo evaluar la distribucion de la delincuencia en los
municipios de Pard, Brasil, logrando asi el objetivo del estudio. Se espera que los resultados
ayuden a las agencias de seguridad publica del estado en la elaboracion de acciones efectivas
en los municipios mas afectados por la delincuencia.

Palabras clave: Violencia; Crimenes violentos; Seguridad Publica.



29

1. Introducgéo

A violéncia e a criminalidade sdo cada vez mais observadas no territorio brasileiro,
conferindo a dindmica social, diversas mudancas (SANTOS, 2016). Dessa forma,
diferentemente do que se pensava, a violéncia e a criminalidade n&o s&o fendmenos
exclusivos dos grandes centros urbanos e regides metropolitanas, mas de qualquer territorio
que passe pela precarizacdo das condigdes sociais de vida, além do crescimento urbano
desordenado (CHAGAS, 2014). Couto (2014) infere que a criminalidade se apresenta de
varias formas, dentre elas roubos, furtos, sequestro, trafico de drogas e homicidios.

Segundo a Organizacdo Mundial da Satude (OMS, 2002), as principais causas de morte
para pessoas de 15 e 44 anos estd ligada a violéncia (um fator que estd diretamente
relacionado a criminalidade), afirmando que trata-se de um fendmeno global caracterizado
por influéncias especificas em diferentes regides do mundo. A OMS (2002) considera uma
situacdo de epidemia quando as taxas dos crimes de homicidio, por exemplo, sdo superiores a
10 homicidios para cada 100 mil habitantes.

No Brasil, os dados oficiais do Sistema de Informac6es sobre Mortalidade (SIM), do
Ministério da Saude (MS) de 2017, indicam que houve 65.602 homicidios; o que corresponde
a uma taxa de aproximadamente 31,6 mortes para cada cem mil habitantes. Comparado ao
ano de 2015, onde essa taxa ficou entre 55 a 60 mil homicidios, estes dados indicam que a
criminalidade tornou-se crescente no pais (IPEA-FBSP, 2019). A vista disso, em relacdo as
regides brasileiras observou-se que de 2007 a 2017 houve reduc¢do dos homicidios nas regides
Sudeste e Centro-Oeste, estabilidade do indice na regido Sul, porém, houve crescimento
acentuado no Norte e no Nordeste (IPEA-FBSP, 2019). Nesse cenario, o Estado do Para
apresentou, em 2017, o nimero de 4.575 dos crimes de homicidios (IPEA-FBSP, 2019).

Nesse contexto, justifica-se o artigo se pela necessidade de compreender como se da a
distribuicdo da criminalidade no Estado do Pard, possibilitando estabelecer indicadores de
criminalidade que possam colaborar com os 6rgaos de seguranca publica do Estado do Parg,
no desenvolvimento de estratégias que o objetivem minimizar a ocorréncia da criminalidade
no estado. Nessa perspectiva, 0 objetivo do estudo € compreender como se da a distribuicéo
da criminalidade no Estado do Par, nos anos de 2017 a 2019.

2. Metodologia

Trata-se de um estudo quantitativo exploratorio realizado nos 144 municipios do

Estado do Par4, localizado na regido Norte do pais, demarcando 1.247.955,24 km?2 de area e
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uma populacéo de aproximadamente 8.366.628 habitantes no ano de 2017 (IBGE, 2018). Os
dados referentes aos Registros de Boletim de Ocorréncia (B.O.P.) dos crimes (i) furto; (ii)
roubo; (iii) roubo de veiculo; (iv) homicidio; (v) latrocinio e (vi) lesdo corporal seguida de
morte, ocorridos no Estado do Para, nos anos de 2017, 2018 e 2019, foram extraidos do
Sistema Integrado de Seguranca Publica (SISP) e disponibilizados por meio da Secretaria
Adjunta de Inteligéncia e Andlise Criminal (SIAC).

A coleta dos dados populacionais, necessarios a obtencdo dos indicadores de
criminalidade dos municipios do Estado do Pard, foi realizada a partir das informacdes
disponibilizadas pelo IBGE (2018). Para a utilizacdo da Taxa de Criminalidade Média
Bayesiana Ponderada Padronizada para Municipio (TCMBPPM) e do indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Municipio (ICMBDPPM)
(REGATEIRO et al., 2021) na variavel roubo de veiculos, utilizou-se dados do Departamento
Nacional de Transito referentes a frota veicular dos municipios do Estado do Pard, nos anos
de 2017, 2018 e 2019.

Inicialmente, utilizou-se a técnica estatistica analise exploratéria de dados para
relacionar varidveis e compreender o fendmeno estudado e, posteriormente organiza-los
visualmente utilizando-se de graficos, tabelas e medidas de sintese (BUSSAB; MORETIN,
2017). Para obtencdo de um indicador de criminalidade por tipologia criminal (furto, roubo,
homicidio, latrocinio e lesdo corporal seguida de morte) para 0s municipios do Estado do
Pard, utilizou-se a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada Padronizada para
Municipio (TCMBPPM) (REGATEIRO et al., 2021), cujos Escores, isto &, valores resultantes
para cada crime e municipio, sdo avaliados conforme a Figura 1. Para mensurar criminalidade
dos municipios do estado, utilizou-se o Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada para Municipio (ICMBDPPM) (REGATEIRO et al.,

2021), cujos Escores sdo avaliados conforme Figura 1.

Figura 1 — Escala de Avaliacdo da Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada para Municipio e do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada para Municipio.
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Fonte: Regateiro et al. (2021a; 2021b; 2021c; 2021d).
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Para apresentacdo da distribuicdo espacial dos niveis de criminalidade dos municipios do
Estado do Par4, utilizaram-se ferramentas de Sistemas de Informacdo Geograficas (SIG) a partir
do software ARCGIS Geostatistical Analyst (CAMARA et al., 2002).

3. Criminalidade, Espagco, Periferizacéo e Territorializagéo

O crime é uma manifestacdo humana, desenvolvido por diversos fatores (XAVIER,
2008). Para entender este fendmeno, criaram-se varias teorias que buscaram esclarecer as
motivacdes para ocorréncia de delitos e quais fatores viabilizam o acontecimento do mesmo.
Por ser uma caracteristica comportamental humana motivada por inimeras causas, nao é
possivel fazer generalizacdes a respeito da criminalidade, pois ndo se trata de algo singular,
mas estd entrelacada a dindmica social, cultural e politica, além de fatores econémicos e
pessoais em que os individuos estdo inseridos (BALTAZAR et al., 2011).

Segundo Procopio e Toyoshima (2017) os principais fatores que contribuem para a
criminalidade no Brasil estdo diretamente relacionados a desigualdade social, processo de
urbanizacdo das cidades, ma distribuicdo dos recursos em setores basicos como educacao e o
crescimento de atividades relacionadas ao trafico de drogas. Para Chagas (2014) a construcéao
do espaco urbano, além do processo de territorializacdo da violéncia e do crime, predispdem
fatores influentes a criminalidade. O processo de construcdo do espaco urbano, quando
realizado de maneira desordenada, promove a segregacdo social, pobreza e favelizacao,
evidenciadas nas areas periféricas, as quais refletem o abandono e a desvalorizacéo pelo poder
publico (CHAGAS, 2014). Dessa forma, as areas periféricas sdo vistas como preponderantes a
violéncia e criminalidade, segregando ainda mais os territérios e, consequentemente, rotuladas
como areas a serem controladas ostensivamente pelo estado (HAESBAERT, 2014). Outro
fator importante no entendimento a respeito da criminalidade € o processo de territorializacdo
que, segundo Raffestin (2000), a auséncia do estado nas regides periféricas dos centros
urbanos, cria um ambiente propicio a disputa territorial pelos agentes, isto €, representantes
comunitarios, igrejas, pequenos empresarios e grupos criminosos. Nesse contexto, locais
excluidos onde h& auséncia do estado, potencializam o estabelecimento de atividades
criminosas e zonas de tensdo, as quais possuem como forma de controle a violéncia
(CHAGAS, 2014).

No contexto especifico do Estado do Para, no ano de 2017, foram registrados no

estado, 121.449 ocorréncias de Furto, previsto no Artigo 155 do Cddigo Penal Brasileiro
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como a subtraco de coisa alheia movel para si ou para outrem (PARA, 2020a). Em relagdo as
ocorréncias de roubo, isto €, subtracdo para si ou para outrem de coisa mével alheia a partir de
grave ameaca ou Violéncia a pessoa, previsto no Artigo 157, o estado registrou 130.574
ocorréncias (PARA, 2020b). O Artigo 121 do Codigo Penal tipifica que matar alguém é crime
de homicidio, o qual foram registrados 3.887 homicidios no Para em 2017 (PARA, 2020c).
Para o crime latrocinio, previsto no Artigo 157, § 3° (trata-se de uma qualificadora do crime
de roubo, aumentando a pena quando se tem o resultado morte), houve 228 registros no
Estado do Pard em 2017 (PARA, 2020d). Ainda no ano de 2017, o Para registrou 40
ocorréncias do crime lesdo corporal seguida de morte, o qual esta previsto no Artigo 129, § 3°
do Caodigo Penal Brasileiro, isto é, ofender a integridade fisica de alguém, tendo como
resultado a morte (PARA, 2020g).

Dessa forma, a compreensdo da criminalidade e suas caracteristicas por parte dos
Orgdos da Seguranca Publica, sdo imprescindiveis ao planejamento de acgBes e politicas.
Contudo, de acordo com Lemgruber et al. (2002), as politicas de seguranca enfrentam
problemas para desenvolver estratégias que facilitem o diagnostico preciso dos problemas em
relacdo a criminalidade e, por conta disso as intervencdes sdo imediatistas, assistematicas e
reativas, demonstrando a falta de planejamento e metodologias adequadas capazes de
mensurar de forma objetiva a magnitude, a natureza e as circunstancias dos crimes cometidos.
Portanto, é significativa a importancia de estudos que desenvolvam que descrevam o
andamento e as diferencas regionais da criminalidade no pais, além de identificar a eficacia

das politicas publicas no combate a mesma.

4. Resultados e Discussao

A Figura 2 apresenta a quantidade de municipios do Para, por nivel de criminalidade,
para os anos de 2017, 2018 e 2019, obtido a partir do indice de Criminalidade Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Municipios (ICMBDPPM). Nela, pode-
se observar que o Para apresenta, no periodo estudado, a maioria dos municipios com indices
baixos ou muito baixos de criminalidade (Figura 2). Em 2019, evidencia-se um aumento na
quantidade de municipios com niveis baixos e muito baixos de criminalidade (Figura 2).
Além disso, nota-se, ainda, em 2019, que apenas 1 municipio do Pard, apresenta nivel muito

alto de criminalidade (Figura 2).
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Figura 2 — Quantidade de Municipios do Para, por nivel de criminalidade, para os anos de
2017, 2018 e 2019, obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada para Municipio.

200 A
180 - @ 2019
160 - 5 m2018
140 - m2017
(5]
S 120 - :
S
= 100
g /
O 80 7
60 -
40
20 - 1
0 , , , i
Muito Baixo Baixo Médio Alto Muito Alto

Nivel de Criminalidade

Fonte: Construcéo dos Autores.
Nota; Escala ICMBDPPM: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 — Alta;
0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

Em contraposi¢do a estudos que ratificam a violéncia como caracteristica de grandes
centros urbanos e regides metropolitanas, Endlich e Fernandes (2014) enfatizam que a
criminalidade é um fendmeno crescente em cidades pequenas e apontam como principais
causas a auséncia de politicas publicas de seguranca, possibilitando, portanto, a interiorizacao
da violéncia. As Figuras 3, 4 e 5, apresentam os mapas com a classificacdo da criminalidade
dos 144 municipios do Par4, obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, para os anos de 2017, 2018 e 2019.

Dessa forma, verificou-se que no ano de 2017 (Figura 3), segundo o ICMBDPPM, 7
municipios paraenses apresentaram indice de criminalidade “muito alto”, dos quais, ocupando
as 5 primeiras posigdes do ranking, destacaram-se 0os municipios Moju (0,6282), Igarapé-Miri
(0,5973), Curionopolis (0,5882), Marituba (0,5818) e Jacareacanga (0,5799). Dentre 0s
municipios que ocupam as primeiras posi¢des no ranking, apenas o Municipio de Marituba

integra a regido Metropolitana de Belém (Figura 3).
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Figure 3 — Criminalidade nos municipios do Estado do Pard no periodo de Janeiro a
Dezembro de 2017.
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O municipio Moju, localizado na regido leste do estado, demarca uma éarea de
9.094,139 km?2 e detém uma populacdo de 83.182 habitantes (IBGE, 2020a). Além disso, no
ano de 2010, o municipio apresentou somente 5,5% do seu territério com esgotamento
sanitario adequado, apenas 2,4% das vias publicas urbanizadas, 9,7% da populagdo ocupada,
isto é, trabalhando e IDHM de 0,547 (IBGE, 2020a).

O municipio lgarapé-Miri, localiza-se na regido leste do Estado do Pard demarcando
uma area de 1.996,790 km? e apresenta uma populacdo de 58.077 habitantes (IBGE, 2020b).
No ano de 2010, ndo havia urbanizacéo de vias publicas no municipio, apenas 3,3% do seu
territério possuia esgotamento sanitario adequado, apenas 6,3% dos habitantes ocupados para
o trabalho e IDHM de 0,547 (IBGE, 2020b).

O municipio Curionopolis, localizado ao sul do Estado do Pard, demarca uma area de
2.369,098 km2 e uma populacdo de 17.846 habitantes (IBGE, 2020c). Em 2010, o municipio
apresentou apenas 0,2% de vias publicas urbanizadas, 5,2% de esgotamento sanitario
adequado, 14,7% da populacéo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,636 (IBGE, 2020c).
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O municipio Marituba, localizado a 11 km de distancia da capital Belém, integrando a
Regido Metropolitana de Belém, demarca uma &rea de 103.214 km2 e uma populacdo de
133.685 habitantes, tornando-se um dos municipios mais populosos do Estado do Para (IBGE,
2020d). No ano de 2010, o municipio Marituba apresentou somente 0,4% de suas vias
publicas urbanizadas, 18,8% de esgotamento sanitario adequado, 13,8% da sua populacdo
ocupada para o trabalho e IDHM de 0,676 (IBGE, 2020d).

O municipio Jacareacanga, localiza-se ao sul do Estado do Para, demarca uma area de
53.304,564 km?2 e uma populacdo de 7.590 habitantes (IBGE, 2020e). No ano de 2010,
Jacareacanga apresentou 4,7% das vias publicas urbanizadas, apenas 2% de esgotamento
sanitario adequado, 17,9% da populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,505 (IBGE,
2020e).

Além disso, no ano de 2017, 59 municipios do estado apresentaram “baixos” indices
de criminalidade e 31 municipios apresentaram indices “muito baixos”, dos quais o municipio

de Bannach apresentou o menor indice (0,0668) (Figura 3).

Figura 4 — Criminalidade nos municipios do Estado do Pard no periodo de Janeiro a
Dezembro de 2018.

=vrw e

Estado do Para

e
e 4
«-!“w,:" " Unidades

255 Federativas

£S 4 do Brasil
Legenda Ranking 5 Maiores
ICMBDPIY 2018

0+ 0,18 (Mekto Bafwe) | 1- Ouribindia do Nowte|
2 ,
:1 .11 - 5,20 (Raivo) 2 Novo Progresso
— 3- Jacarcacangs
] 021030 (Mediol |4 Ourdm
Bl o1 -esoiam) | S- Benevides

I o2 - 1.00 (Msito Aleol

D Limite Estadund
D Fimite Muwicipal

:;‘} Hitrogenfia

Datum: GCS SIRGAS 2000

Fonte: STAC/SEGUP-PA

Elaboragso: Hugo Regateiro; Edson Ramos
¢ Joyee Soura

Execugdo; Joyce Souza

Data: Dezembro, 2020

Fonte: Construcéo dos Autores.



36

No ano de 2018 os municipios Ourilandia do Norte (0,6310), Novo Progresso
(0,6128), Jacareacanga (0,5995), Ourém (0,5416) e Benevides (0,5082) apresentaram 0s
maiores indices de criminalidade no Estado do Pard e foram classificados no nivel de
criminalidade “muito alto” (Figura 4). Ainda na Figura 4, observa-se que dentre 0s 5
primeiros colocados no ranking, apenas o Municipio Benevides (5° colocado) integra a
Regido Metropolitana de Belém. Dos 144 municipios do estado, 56 municipios apresentaram
indices “baixos” e 33 “muito baixos”. Em relacdo aos municipios que apresentaram 0s
menores indices, destacam-se 0s municipios de Bannach (0,0688), Curua (0,0626) e Chaves
(0,0596) (Figura 4).

O municipio Ourilandia do Norte localiza-se ao sul do Estado do Para, demarca uma
area de 14.410,567 km2 e uma populacdo de 33.335 habitantes (IBGE, 2020f). No ano de
2010, o municipio apresentou apenas 0,5% das vias publicas urbanizadas, apenas 8,7% de
esgotamento sanitario adequado, 17,9% da populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de
0,624 (IBGE, 2020f).

O municipio Novo Progresso, localizado ao sul do Estado do Para, demarca uma area
de 38.162,013 km2 e uma populacdo de 25.766 habitantes (IBGE, 2020g). No ano de 2010, o
municipio apresentou apenas 1,4 % de esgotamento sanitario adequado, apenas 0,1% das vias
publicas urbanizadas, 18,2% da populagdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,673 (IBGE,
2020g).

O municipio Ourém, localizado ao sul do Estado do Pard, demarca uma area de
561,710 km2 e uma populacdo de 17.961 habitantes (IBGE, 2020h). No ano de 2010, o
municipio apresentou apenas 12,7 % de esgotamento sanitario adequado, 6,1% das vias
publicas urbanizadas, 5,3% da populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,568 (IBGE,
2020h).

O municipio Benevides, localiza-se a 25 km de distancia da capital Belém, integrando
a Regido Metropolitana de Belém, possui uma populacdo de 51.651 habitantes e demarca uma
area de 187,826 kmz2 (IBGE, 2020i). Em 2010, o municipio apresentou apenas 0,9% das vias
publicas urbanizadas, apenas 17,4% de esgotamento sanitario adequado, 16,7% da populacéo
ocupada para o trabalho e IDHM de 0,665 (IBGE, 2020i).

Na Figura 5, observa-se que no ano de 2019, apenas municipio de Bannach (0,6050),
apresentou indice de criminalidade “muito alto”, passando das ultimas posi¢des do ranking

nos anos de 2017 e 2018, para a primeira posi¢do do ranking no ano de 2019.
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O municipio Bannach, localizado ao sul do Estado do Para, demarca uma area de
2.956,649 km? e uma populacdo de 3.262 habitantes (IBGE, 2020j). No ano de 2010, o
municipio apresentou apenas 1,8% de esgotamento sanitario adequado, nenhuma via publica
urbanizada, 12,6% da populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,594 (IBGE, 2020j).

Dos 144 municipios do estado, 82 municipios apresentaram “baixo” indice de
criminalidade e 48 municipios do Estado do Para apresentaram um indice de criminalidade
“muito baixo”. Dos municipios que apresentaram indices “muito baixos”, destacam-Se
Limoeiro do Ajuru (0,0555), Cachoeira do Arari (0,0528) e Chaves (0,518) ocupando
consecutivamente, ou seja, nos anos de 2018 e 2019, a Gltima posic¢éo no ranking (Figura 5).

Segundo Weyrauch (2011) a pratica da violéncia, a qual esta diretamente ligada aos
indices de criminalidade, consolida-se de varias formas, individuais ou coletivas, a partir da
auséncia de direitos sociais os quais influenciam diretamente no campo publico ou privado,
nos meios de producéo e, sobretudo, no processo de urbanizagédo das cidades. Dessa forma, as
caracteristicas urbanisticas, sociopoliticas, culturais, além do nimero de habitantes, bem
como, a consciéncia comunitaria dos mesmos, sdo caracteristicas historicas da violéncia e,

consequentemente, contribuem para o aumento da criminalidade (WEYRAUCH, 2011).

Figura 5 — Criminalidade nos municipios do Estado do Pard no periodo de Janeiro a
Dezembro de 20109.
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Para Garrido (2016) o sistema capitalista e politico estdo diretamente relacionados ao
processo de criminalidade, apontando a ma distribuicdo de riquezas, as crises econémicas e a
caréncia de programas assistenciais e governamentais como fatores que corroboram a
criminalidade. Outra afirmativa desenvolvida por, Garrido (2016, p. 5) destaca que politicas
eficazes de enfrentamento a criminalidade perpassam pela “protecdo a infancia, a habitagdo, o
regime de aposentadoria, a politica do salario, a satide” entre outros.

Ainda no campo da criminalidade, Gomes (2016) destaca as diferencas dentre os
indices de criminalidade, ratificando que o0s paises com 0s maiores indices apresentam
algumas caracteristicas como desigualdades sociais, econémicas, baixos indices de
escolaridade, baixos IDHM’s e altos indices de corrupgdo, enquanto que os paises menos
violentos apresentam caracteristicas inversas, isto ¢, apresentam IDHM’s elevados ou muito
elevados, otimos indices de escolaridade, baixos indices de corrupcdo e desigualdades
econdmicas e sociais. Nesse contexto, verificou-se que, dos 10 municipios do Estado do Para
que permaneceram dentre os 5 maiores no ranking, apresentando indices muito alto de
criminalidade no periodo de 2017 a 2019, os municipios Marituba, Benevides, Ourilandia do
Norte, Curiondpolis e Novo Progresso apresentaram IDHM médio, dos quais 2 municipios
integram a Regido Metropolitana de Belém enquanto os municipios Moju, lgarapé-Miri,
Jacareacanga, Ourém e Bannach apresentaram IDHM baixos.

Um estudo realizado por Waiselfisz (2010) sobre a ocorréncia de homicidios nas
cidades do Brasil, apontou que 9 das 30 cidades, que ocuparam as primeiras posi¢des do
ranking de homicidios, estimavam uma populacdo inferior a 20.000 habitantes, concluindo,
assim, que a criminalidade independe da cidade e suas caracteristicas como o tamanho
populacional, por exemplo. Dessa forma, observou-se que dos 10 municipios que
apresentaram 0s maiores indices de criminalidade nos dltimos trés anos, ocupando as
primeiras 5 posicGes no ranking, 0s municipios Moju, Igarapé-Miri, Curionépolis,
Jacareacanga, Ourilandia do Norte, Novo Progresso, Ourém, Benevides e Bannach sdo
consideradas cidades de pequeno porte, detendo uma populacdo menor que 100.000
habitantes e apenas 0 municipio Marituba apresenta uma populagéo de 133.685 habitantes.

Gomes (2016) destaca que o investimento em servigos publicos de educacédo, salde,
seguranca publica e saneamento basico sdo imprescindiveis a elevacdo da qualidade de vida e
consequentemente, no IDHM como possivel medida para reducdo nos indices de
criminalidade no Brasil. Entretanto, Tavares (2016), infere que, apesar do Brasil apresentar

recordes de recolhimento tributario, a devolucdo dos impostos em servicos basicos é escassa,
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implicando em sérios problemas na educagdo, saude, seguranca e saneamento basico,
tornando o ambiente propicio a criminalidade. Nesse contexto, verificou-se que 0s municipios
do Estado do Para que apresentaram os maiores indices de criminalidade, permanecendo nas
primeiras posices do ranking no periodo de 2017 a 2019, apresentaram péssimos niveis de
esgotamento sanitario adequado e vias publicas urbanizadas, sendo estas, inexistentes no
municipio de Bannach.

Outra caracteristica importante no entendimento da criminalidade é a taxa de
desemprego a qual, Carvalho et al. (2017) destacam que esta tem se elevado nos ultimos anos
no Brasil devido as condi¢gdes econbmicas que o pais enfrenta. Nesse cenario, Araudjo e
Antigo (2015) destacam que a taxa de desocupacdo implica no aumento da pobreza e,
consequentemente, no aumento da criminalidade visto que, o desempregado encontra nas
acoes ilicitas, independente do sucesso ou ndao na execucdo da mesma, fonte de sobrevivéncia.
Dessa forma, um estudo realizado na cidade de Santarém, no Estado do Para, apontou que a
crescente criminalidade na regido estd associada ao desemprego, destacando a insatisfacéo
dos moradores locais com a falta de empregos, colaborando para a ocorréncia de roubos e
furtos (CARVALHO et al., 2017). No contexto especifico dos municipios que apresentaram
indices muito altos de criminalidade, verificou-se que os municipios Curiondpolis, Marituba,
Jacareacanga, Ourilandia do Norte, Novo Progresso e Benevides apresentaram uma taxa de
ocupacdo para o trabalho acima de 10% para a sua populacdo enquanto 0s municipios de
Moju, Igarapé-Miri e Ourém apresentaram uma taxa de ocupacdo para o trabalho menor que
10%.

5. Conclusdo

Verificou-se no estudo, o qual se objetivou avaliar a distribuicdo da criminalidade no
Estado do Pard nos anos de 2017, 2018 e 2019, que houve reducdo nos indices de
criminalidade na maioria dos municipios, no periodo estudado, o qual se verificou que no ano
de 2019 a maioria dos municipios apresentou indices baixo ou muito baixo de criminalidade.
Entretanto, verificou-se, ainda, que os 5 primeiros colocados no ranking apresentaram indices
muito altos de criminalidade nos anos de 2017 e 2018. Entretanto, no ano de 2019, apenas 0
municipio de Bannach apresentou indice muito alto de criminalidade.

Dos municipios destacados no ranking com maiores indices de criminalidade, no

periodo de 2017 a 2019, verificou-se que todos apresentaram algumas caracteristicas que
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podem estar associadas a criminalidade, dentre elas, as péssimas condi¢cdes de saneamento
basico, urbanizagado, baixos IDHM’s e taxa de ocupagdo para o trabalho.

Diante do exposto, identificaram-se as distribuicdes geogréaficas da criminalidade nos
municipios do estado Pard. A partir dos resultados encontrados, espera-se que 0S mesmos
sejam utilizados como apoio aos gestores dos sistemas de seguranca publica do estado no
desenvolvimento das agfes de combate a criminalidade nos municipios mais violentos

abordados no estudo, bem como, no estado.
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Resumo

O objetivo do estudo € compreender a distribuicdo da criminalidade violenta nos 144
municipios do Estado do Para, Brasil, nos anos de 2017 a 2019. E um estudo quantitativo
exploratorio utilizando-se os registros dos crimes violentos letais intencionais (i) homicidio;
(i) latrocinio e (iii) lesdo corporal seguida de morte. Para mensurar a criminalidade violenta,
utilizou-se o Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada para Municipios. Verificou-se que houve reducdo da criminalidade violenta nos
144 municipios do Estado do Para, Brasil, destacando-se o ano de 2019, o qual apresentou
apenas um municipio com indice de criminalidade violenta muito alta. Verificou-se, ainda,
gue 0s municipios mais violentos, apresentaram algumas caracteristicas que podem estar
associadas ao desenvolvimento da criminalidade violenta nesses municipios. Espera-se que 0s
resultados encontrados subsidiem a¢des de seguranca publica no combate a criminalidade
violenta.

Palavras-chave: Letalidade; Crimes Violentos Letais Intencionais; Seguranca Publica.
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Abstract

The objective of the study is to understand the distribution of violent crime in the 144
municipalities of the State of Para, Brazil, in the years 2017 to 2019. It is an exploratory
quantitative study using the records of intentional lethal violent crimes (i) homicide; (ii)
robbery-homicide and (iii) bodily injury followed by death. To measure violent criminality,
the Standardized Double-Weighted Bayesian Average Violent Crime Index for Municipalities
was used. It was found that there was a reduction in violent crime in the 144 municipalities in
the State of Pard, Brazil, highlighting the year 2019, which presented only one municipality
with a very high violent crime rate. It was also found that the most violent municipalities had
some characteristics that may be associated with the development of violent crime in these
municipalities. The results found are expected to subsidize public security actions in the fight
against violent crime.

Keywords: Lethality; Intentional Lethal Violent Crimes; Public security.

1. Introducéo

Nos ultimos anos, a criminalidade violenta no Brasil, vem ganhando notoriedade nos
debates publicos devido sua letalidade. Socialmente, o0 medo e a inseguranca sao
caracteristicas marcantes estabelecidas no campo real ou imaginario do individuo a partir das
consequéncias da criminalidade violenta (SANTOS, 2016). Dessa forma, é possivel observar
algumas modificacdes no padréo de vida dos que habitam nos municipios brasileiros, os quais
tentam resguardar-se de possiveis vitimizacdes letais, criando novos habitos e rotinas que lhes
proporcionem a sensacao de seguranca (SANTOS, 2016).

Segundo os dados publicados pelo Férum Brasileiro de Seguranca Publica (FBSP,
2018), no ano de 2017 o Estado do Para alcangou a 8?2 posicdo no ranking nacional dos
estados mais violentos do Brasil. Outro dado importante se refere a capital Belém, a qual
apresentou a terceira maior taxa de mortes violentas intencionais entre as capitais brasileiras,
isto €, 67,5 mortes por 100.000 habitantes (FBSP, 2018).

Nesse contexto, justifica-se o artigo se pela necessidade de compreender como se da a
distribuicdo da criminalidade violenta no Estado do Para, possibilitando estabelecer
indicadores de criminalidade que possam colaborar com os 6rgédos de seguranca publica do
Estado do Pard, no desenvolvimento de estratégias que o objetivem minimizar a ocorréncia da
criminalidade no estado. Nessa perspectiva, o objetivo do estudo é compreender como se da a

distribuicdo da criminalidade no Estado do Para, nos anos de 2017 a 2019.

2. Criminalidade Violenta e Urbanizacéo

A criminalidade e a violéncia sdo fendbmenos complexos que atingem a sociedade e
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independem de classes, mobilizando desta forma a opinido publica devido os impactos
causados tanto no imaginéario quanto no cotidiano da sociedade (BEATO FILHO, 1999;
SOARES, 2006). Para Soares (2006) ndo é possivel realizar generalizacdes sobre a tematica,
tampouco singularizar o ‘“crime”, pois 0 mesmo ndo existe em uma unica forma, mas
apresenta-se por meio de diversas préaticas delituosas. Dessa forma, assim como ha diversos
tipos criminais, também existem varias causas associadas & incidéncia da criminalidade
(SOARES, 2006).

Nesse contexto, 0s crimes contra a vida sdo considerados graves e o0s estudos de suas
peculiaridades sdo de grande relevancia para o meio académico e social, uma vez que, é por
meio de indicadores sociais de criminalidade violenta que o estado encontra subsidios para
planejar acdes voltadas as regides mais afetadas (PEIXOTO, 2004).

A classificacdo dos Crimes Violentos Letais Intencionais (CVLI) foi realizada pela
Secretaria de Nacional de Seguranca Publica (SENASP) no ano de 2006, com o objetivo de
ndo contabilizar apenas homicidios dolosos, mas acrescentar as estatisticas outros crimes de
relevancia social que resultem em morte (PARAIBA, 2013). Nesse sentido, agregam-se aos
CVLI os crimes de Homicidio doloso, Leséo corporal seguida de morte e roubo seguido de
morte, comumente conhecido como Latrocinio (PARAIBA, 2013). Diante do exposto, para
entender a ocorréncia da criminalidade violenta, é necessario compreender suas relagdes com
o territério (BEATO FILHO, 2012).

Segundo Beato Filho (2012) os crimes violentos séo originados a partir do processo de
urbanizacdo desordenado das cidades, predominando-se nas areas abandonadas pelo estado,
comumente observadas em regides periféricas. Nesse sentido, Chagas (2014) assinala as
péssimas condicdes de moradia evidenciada a partir dos indicadores sociais negativos,
decorrentes da expansao urbana ndo planejada. Essas condi¢cdes de abandono e auséncia do
estado tornam o ambiente propicio aos conflitos originados pela conquista e dominio do
territorio, produzindo, assim, novas territorialidades.

Nessa perspectiva, é necessario entender as relacdes de territorio e poder, as quais séo
marcadas pela violéncia e criminalidade. Dessa forma, Raffestin (1993) assinala que, mesmo
gue o estado se torne ausente em determinadas regides, ndo existe o vazio de poder. Nesse
contexto, os agentes passam a disputar o controle do territdrio, socialmente excluido, para o
estabelecimento do controle populacional local e, consequentemente, a pratica de atividades
ilicitas (RAFFESTIN, 1993). Essa disputa pelo poder do territério potencializa o surgimento

de zonas de tensGes e grupos territoriais de traficantes, bem como grupos de exterminios,
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ambos associados ao trafico ou seguranca privada, que disputam o controle do necropoder,
marcando as areas periféricas com os maiores indices de homicidios (MBEMBE, 2011).

Outra caracteristica relevante a cerca da criminalidade violenta é a incidéncia de
jovens na criminalidade, seja como atores da violéncia ou vitimas da mesma. Nesse cenario, 0
Brasil é apontado nas pesquisas como o pais de genocidio jovem o qual, segundo Beato Filho
(2012) ratifica que as chances de um jovem do sexo masculino, morador de bairro periférico
ser vitimizado no Brasil, quando comparadas com uma senhora de classe média, é de
trezentas vezes. Beato Filho (2012) ratifica ainda que as acdes do estado para proteger a
populacdo da criminalidade € seletiva, concentrando-se em areas menos expostas a violéncia.

Dessa forma, a perda do direito & cidade com o advento da expansdo de territorialidade
da violéncia e do crime, estimula novos mecanismos de auto segregacdo, impactando todas as
classes e, consequentemente perpetuando a criminalidade e a violéncia (CHAGAS, 2014,
SOUZA, 2006).

No contexto especifico da criminalidade violenta no Estado do Para, no ano de 2017,
houve 3.887 registros de homicidio tipificado no Artigo 121 do Cddigo Penal como matar
alguém (PARA, 2020a). Ainda no ano de 2017, no Estado do Para, Brasil, houve 228
registros para o crime latrocinio, o qual é previsto no Artigo 157, § 3° sendo uma
qualificadora do crime de roubo com resultado morte (PARA, 2020b). Além disso, o Estado
do Para registrou no ano de 2017, 40 ocorréncias do crime lesdo corporal seguida de morte,
caracterizado no Artigo 129, § 3° do Codigo Penal Brasileiro, como ofender a integridade
fisica de alguém, tendo como resultado a morte (PARA, 2020c).

Diante do exposto, € imprescindivel o desenvolvimento e a aplicacdo de metodologias
que resultem no desenvolvimento de indicadores para verificar a distribuicdo da criminalidade
nos estados. Dessa forma, contribui-se para a compreensédo espacial da criminalidade além de

atuar como ferramenta na elaboracéo de politicas publicas.

3. Metodologia

E um estudo de carater quantitativo exploratdrio realizado nos 144 municipios do
Estado do Pard, o qual apresentou uma populacéo de aproximadamente 8.366.628 habitantes e
demarcou uma area de aproximadamente 1.247.955,24 km?2 no ano de 2017 (IBGE, 2018).

Os dados utilizados no estudo foram extraidos do Sistema Integrado de Seguranca
Publica (SISP) e disponibilizados por meio da Secretaria Adjunta de Inteligéncia e Analise
Criminal (SIAC) a partir dos Registros de Boletim de Ocorréncia (B.O.P.). Para atender ao

objetivo do estudo, utilizaram-se as seguintes variaveis referentes aos crimes violentos: (i)
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homicidio doloso; (ii) latrocinio e (iii) lesdo corporal seguida de morte, ocorridos no Estado
do Para, nos anos de 2017, 2018 e 2019. Para a obten¢do dos indicadores de criminalidade
violenta nos municipios do Estado do Para, Brasil, realizou-se a coleta dos dados
populacionais a partir das informac6es disponibilizadas pelo IBGE (2018).

Para a compreensdo do fendmeno estudado, permitindo a relacdo entre variaveis e
validacdo de instrumentos, utilizou-se incialmente a técnica estatistica analise exploratoria de
dados, permitindo também, a partir de graficos, tabelas e medidas de sintese, a sintetizacdo e
descricdo dos dados coletados (BUSSAB; MORETTIN, 2017).

Para mensurar a criminalidade violenta dos crimes homicidio, latrocinio e leséo
corporal seguida de morte nos municipios do Estado do Pard, Brasil, fez-se uso da Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para Municipio
(TCVMBPPM), método proposto por Regateiro et al. (2021). Posteriormente, utilizou-se a
escala de avaliacdo (Figura 1) para classificar os escores obtidos por meio do indice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio
(ICVMBDPPM) (REGATEIRO et al., 2021).

Figura 1 — Escala de Avaliagdo da Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada para Bairro e do Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana

Duplamente Ponderada Padronizada para Bairro.
0,00 0,10 0,20 0,30 0,40 0,50 0,60 0,70 0,80 0,90 1,00

‘Muito Baixa‘ Baixa ‘ Média ‘ Alta ‘ Muito Alta ‘

Fonte: Regateiro et al. (2021).

Por fim, para apresentar os indices de criminalidade violenta nos municipios do Estado do
Para, utilizou-se a distribuicdo espacial por meio de ferramentas de Sistemas de Informacéo
Geogréficas (SIG) a partir do software ARCGIS Geostatistical Analyst (CAMARA et al., 2002).

4. Resultados e Discussao

Na Figura 2, a qual apresenta a quantidade de municipios do Para, por nivel de
criminalidade violenta nos anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a partir do ICVMBDPPM,
observa-se que a maioria dos municipios do estado apresentam niveis baixo ou muito baixo
de criminalidade violenta no periodo estudo (Figura 2). Observa-se, ainda, que no ano de
2019, dos 144 municipios do Estado do Para, Brasil, 137 municipios apresentaram indice de

criminalidade violenta baixo ou muito baixo, evidenciando, portanto, um aumento na
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quantidade de municipios nessas categorias comparado aos anos de 2017 e 2018 (Figura 2).
Além disso, verificou-se que no ano de 2019, apenas 1 municipio foi classificado com indice
de criminalidade violenta alto e 1 municipio com indice de criminalidade muito alto (Figura
2).

Figura 2 — Quantidade de Municipios do Para, por nivel de criminalidade violenta, para os
anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a partir do Indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Municipio.
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Fonte: Construcéo dos Autores.
Nota: Escala ICMVBDPPM: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 —
Alta; 0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

E possivel observar nas Figuras 3, 4 e 5, a distribuicéo e classificacio dos resultados
obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada por Municipio nos 144 municipios do Estado do Par4, nos anos de 2017, 2018 e
2019.

Na Figura 3, observa-se que os 5 primeiros colocados no ranking apresentaram
indice de criminalidade violenta “muito alto” no ano de 2017, dos quais, destacam-Se 0S
municipios de Jacareacanga (0,6903), Curionépolis (0.6607), lgarapé-Miri (0,6455), Moju
(0,6261) e Anapu (0,6132). Em relagdo aos demais municipios do Estado do Para, 59
municipios foram classificados com indice “baixo” de criminalidade violenta e 31 com indice

“muito baixo”.
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Demarcando uma éarea territorial de 53.304,564 km2 e uma populacdo de 7.590
habitantes, 0 municipio de Jacareacanga, localizado na regido sul do Estado do Pard, no ano
de 2010 apresentou péssimas condicdes de suas vias publicas urbanizadas e esgotamento
sanitario adequado, além da escassez nas vagas de emprego e baixo IDHM (IBGE, 2020a).

Localizado na regido sul do Estado do Par4, o municipio Curionépolis, o qual detém
uma populagdo de 17.846 habitantes e demarca uma area de 2.369,098 kmz, no ano de 2010, o
municipio chegava a 1% de suas vias publicas urbanizadas, além de apresentar pessimas
condicdes de esgotamento sanitario e apenas 14,7% da sua populacdo ocupada para o trabalho
e IDHM de 0,636 (IBGE, 2020b).

O municipio lgarapé-Miri, o qual apresenta uma populacdo de 58.077 habitantes,
demarca uma area de 1.996,790 km2 e IDHM de 0,547, no ano de 2010, ndo contava com
nenhuma via publica urbanizada em seu territorio e apenas 3,3% do seu territorio detinha
esgotamento sanitario adequado e menos de 7% dos seus habitantes estava ocupados para o
trabalho (IBGE, 2020c).

Localizado na regido leste do estado, 0 municipio Moju, o qual detém uma populagéo
de 83.182 habitantes, demarca uma area de 9.094,139 km? e apresenta IDHM de 0,547, no
ano de 2010, detinha menos de 3% de suas vias publicas urbanizadas, além das péssimas
condicBes de esgotamento sanitario e apenas 9,7% da populagdo ocupada para o trabalho
(IBGE, 2020d).

O municipio Anapu, localizado na regido sudoeste paraense, o qual detém uma
populacdo de aproximadamente 28.607 habitantes e demarca uma é&rea territorial de
11.895,270 km2, no ano de 2010 apresentou péssimos indices de urbanizacéo de vias publicas,
isto €, apenas 0,4% de suas vias e apenas 1,6% do seu territério com esgotamento sanitario
adequado, além de 6,6% da sua populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,548 (IBGE,
2020e).

Dos 5 municipios com os menores indices no ano de 2017, destacaram-se 0S
municipios de Bannach, Mojui dos Campos, Prainha, Santa Cruz do Arari e Terra Santa,

todos apresentando indices 0,0000 de criminalidade violenta (Figura 3).
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Figura 3 — Criminalidade Violenta nos municipios do Estado do Para no periodo de Janeiro a

Dezembro de 2017.
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No ano de 2018, 8 municipios apresentaram criminalidade violenta “muito alta” dos
quais apenas 1 municipio integra a Regido Metropolitana de Belém, 10 apresentaram
criminalidade violenta “alta” e 18 criminalidade violenta “média”. Dos 5 primeiros colocados
no ranking, apresentando indices de criminalidade violenta “muito alto”, destacaram-se 0S
municipios de Ourilandia do Norte (0,7588), Novo progresso (0,7481), Jacareacanga
(0,7357), Ourém (0,6117) e Senador José Porfirio (0,5643) (Figura 4).

O municipio Ouriléandia do Norte, o qual detém uma populacdo de 33.335 habitantes e
extensdo territorial de 14.410,567 kmz, no ano de 2010, apresentou menos de 1% de suas vias
urbanizadas e apenas 8,7% de esgotamento sanitario adequado, além de menos de 20% de sua
populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,624 (IBGE, 2020f).

O municipio Novo Progresso, o qual detém uma populagdo de aproximadamente
25.766 habitantes e uma extensao territorial de 38.162,013 kmz2, no ano de 2010 apresentou
péssimas condi¢des de urbanizacdo das vias publicas e esgotamento sanitario, além de poucas
pessoas ocupadas para o trabalho e IDHM de 0,673 (IBGE, 2020g).
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Figura 4 — Criminalidade Violenta nos municipios do Estado do Para no periodo de Janeiro a
Dezembro de 2018.
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O municipio Ourém, o qual dettm uma populacdo de 17.961 habitantes e uma
extensdo territorial de 561,710 km2, no ano de 2010 apresentou, em seu territério, apenas
12,7 % de esgotamento sanitario adequado, 6,1% das vias publicas urbanizadas, além de
poucas pessoas ocupadas para o trabalho e IDHM de 0,568 (IBGE, 2020h).

O municipio Senador José Porfirio, localizado na regido sudoeste paraense,
demarcando um territério de aproximadamente 14.419,916 km?2 e populacdo de 11.480
habitantes, no ano de 2010 apresentou menos de 7% de suas vias publicas urbanizadas e
esgotamento sanitario adequado, além de apenas 6,1% de sua populacdo ocupada para 0
trabalho e IDHM de 0,514 (IBGE, 2020i).

Dos 144 municipios do Estado do Para, 36 apresentaram indices de criminalidade
violenta “baixo” e 72 apresentaram indices “muito baixos” no ano de 2018. Entre os 10
municipios que apresentaram os menores indices, destacaram-se 0s municipios de Rurépolis,
Curralinho, Bannach, Chaves e Curuéa (Figura 4).

No ano de 2019, apenas 1 municipio apresentou indice de criminalidade violenta
“muito alto”, 1 criminalidade violenta “alta” e 5 criminalidade violenta “média”. Dos 5

primeiros colocados no ranking, apresentando os maiores indices de criminalidade,
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destacaram-se 0s municipios de Bannach (0,7515), Senador José Porfirio (0,3287),
Jacareacanga (0,2715), Sdo Jodo da Ponta (0,2215) e Novo Progressos (0,2212) (Figura 5).
Em relacdo aos municipios, percebe-se que o municipio de Bannach, o qual apresentou
indices de criminalidade violenta de 0,0000 nos anos de 2017 e 2018, ocupando as ultimas
posicdes do ranking, passou a primeiro colocado no ranking no ano de 2019 (Figura 5). Dessa
forma, é importante ressaltar que nos anos anteriores, 0s registros de crimes violentos no
municipio de Bannach eram “0”. Entretanto, no ano de 2019, houve o registro de “3”

homicidios dolosos e “2” latrocinios, justificando o aumento no indice.

Figura 5 — Criminalidade Violenta nos municipios do Estado do Para no periodo de Janeiro a
Dezembro de 2019.
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O municipio Bannach, o qual detétm uma populacdo de 3.262 habitantes e uma
extensdo territorial de 2.956,649 km?, no ano de 2010 apresentou péssimas condicdes de
urbanizacdo das vias publicas e esgotamento sanitario insuficiente, além de apenas 12,6% da
populacdo ocupada para o trabalho e IDHM de 0,594 (IBGE, 2020j).

Ainda no ano de 2019, dos 144 municipios paraenses, 28 apresentaram “baixo” indice
de criminalidade violenta e 109 apresentaram indices “muito baixos”. De acordo com o
levantamento realizado pelo Monitor da Violéncia (PORTAL G1, 2019) em parceria ao
Nucleo de Estudos da Violéncia da Universidade de Sdo Paulo (NEV-USP) e o Férum
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Brasileiro de Seguranca Puablica, no ano de 2018 o estado registrou 3.963 crimes violentos,
reduzindo para 2.864 registros no ano de 2019, havendo uma reducéo de 27%.

Entre os 5 municipios com menores indices, destacaram-se, com indice 0,000, os
municipios de Chaves, Igarapé-Acu, Limoeiro do Ajuru, Santa Cruz do Arari e Santarém
Novo (Figura 5).

Segundo o estudo realizado por Becker (1968), a respeito da relagdo econémica, crime
e punicédo, quando é oferecido ao individuo boas condi¢cdes de moradia, saneamento, salarios
educacdo e outros servigos basicos, 0 mesmo optard pelo mercado legal. Contudo, quando ha
auséncia dos servicos bésicos, o individuo tende a optar pelo mercado ilegal devido o custo
beneficio que o mesmo terd, principalmente no mercado das drogas, elevando as taxas de
criminalidade (BECKER, 1968). Dessa forma, ao analisar a distribuicdo desigual de renda,
percebe-se a adesdo dos menos favorecidos na criminalidade, pois, os individuos de
sociedades que possuem os maiores indices de desigualdade econémica, evidenciada pela
falta de emprego, sdo facilmente manipulados a cometerem delitos (EHRLICH, 1973;
ENTORF; SPENGLER, 2002).

Um estudo realizado por Palheta et al. (2017) destaca as atividades mineradoras como
um dos problemas que influenciam no indice de violéncia em alguns municipios do Estado do
Para, pois, além de promoverem a migracdo populacional, aceleram o processo de
urbanizacdo ndo planejada e, consequentemente, periferizacdo e segregacdo socioespacial.
Nesse contexto, destaca-se 0 municipio de Jacareacanga, o qual permaneceu no ranking entre
0s 5 municipios que apresentaram as maiores taxas de criminalidade violenta nos anos de
2017, 2018 e 2019. Segundo o IBGE (2020a), Jacareacanga apresenta apenas 2% de
esgotamento sanitario adequado, 4,% de urbanizacdo de vias publicas, apenas 17,9% da
populacdo ocupado, sendo o salario mensal dos trabalhadores formais de 2,5 e um indice de

desenvolvimento humano de 0,505, ou seja, um indice de desenvolvimento baixo.

5. Conclusao

A partir do estudo, o qual objetivou compreender a distribuicdo da criminalidade
violenta nos 144 municipios do Estado do Para no periodo de 2017, 2018 e 2019, verificou-se,
no periodo estudado, uma reducdo significativa da criminalidade violenta nos municipios,
sendo que no ano de 2019 a maioria dos municipios apresentou indice baixo ou muito baixo
de criminalidade violenta e, no mesmo ano, dos 144 municipios do estado, apenas 1

municipio apresentou indice muito alto de criminalidade violenta, isto €, Bannach. Dos
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municipios que apresentaram os maiores indices de criminalidade no periodo estudado,
verificou-se que os mesmos apresentaram algumas caracteristicas como baixos IDHM’s,
auséncia de politicas publicas evidenciadas pelas péssimas condi¢des da urbanizacdo de vias e
esgotamento sanitarios insuficientes, poucas pessoas ocupadas para o trabalho e o
desenvolvimento de atividades mineradoras. Tais caracteristicas podem estar associadas ao
desenvolvimento da criminalidade bem, como, sua permanéncia. A partir do exposto, foi
possivel identificar a distribuicdo da criminalidade nos 144 municipios paraenses. Nesse
contexto, espera-se que, a partir dos resultados encontrados neste estudo, os gestores dos
0rgdos de seguranca publica possam utiliza-los como subsidios no planejamento estratégico
acOes de seguranca publica que objetivem o combate a criminalidade violenta nos municipios

do estado Para, Brasil.
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Resumo

O objetivo do artigo é compreender a distribuicdo da criminalidade no Municipio de Belém-
Par4, nos anos de 2017 a 2019. E um estudo quantitativo exploratério utilizando-se o Indice
de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros.
Verificou-se que a maioria dos bairros de Belém apresentou baixa criminalidade. Entretanto,
verificou-se, que 7 bairros apresentaram altos indices de criminalidade no periodo do estudo.
Espera-se que os resultados possam colaborar com os 6rgdos no desenvolvimento de
estratégias de seguranca publica diante da criminalidade nos bairros que apresentaram 0s
maiores indices de criminalidade.

Palavras-chave: Violéncia; Seguranca Publica; Crimes; Indices de criminalidade;
Quantitativo.

Abstract

The objective of the article is to understand the distribution of crime in the Municipality of
Belém-Pard, in the years 2017 to 2019. It is an exploratory quantitative study using the
Standardized Double-Weighted Bayesian Average Crime Index for Districts. It was found that
most districts in Belém had low crime. However, it was found that 7 districts had high crime
rates during the study period. It is hoped that the results will be able to collaborate with the
agencies in the development of public security strategies in the face of crime in the districts
with the highest crime rates.

Keywords: Violence; Public security; Crimes; Crime rates; Quantitative.
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1. Introducgéo

Nos ultimos anos a criminalidade e a violéncia alcancaram nimeros expressivos nas
cidades brasileiras, as quais implicam na transformacdo comportamental da populacdo. Essa
realidade, segundo Villaga (2003) esta diretamente relacionada a falta de controle das taxas de
natalidade, desigualdades sociais, auséncia estatal e intensificagédo do processo de urbanizacéo
dos municipios, principalmente, das capitais estaduais, intensificando o crescimento
populacional e, consequentemente, o processo de periferizacao.

A violéncia urbana esta intrinsecamente ligada a realidade de milhares de pessoas pelo
mundo, pois, 0 medo de ser assaltado, agredido ou até morto ao sair de casa € algo que faz
parte da rotina dos moradores de muitas cidades (MARTINS, 2013). A desigualdade social, a
falta de estrutura nas cidades como escolas, hospitais e moradias, somadas a caréncia de
oportunidades de emprego e a ineficiéncia do estado no combate a criminalidade séo fatores
contribuintes a perpetuagdo deste problema (KLEINSCHMITT et al., 2011). Crimes como
furto; roubo; homicidio; latrocinio e lesdo corporal passaram a fazer parte da vida cotidiana,
principalmente, dos grandes centros urbanos (IZUMINO; NEME, 2002).

No contexto especifico a cidade de Belém, capital paraense, teve o processo de
urbanizacdo acelerada, observado a partir de 1960, por meio da construcéo da rodovia Belém-
Brasilia, intensificou a migracdo inter-regional, principalmente para a capital do estado
(ANDRADE, 2019). A partir disso, observou-se a expansdo urbana acelerada da cidade de
Belém na década de 1970, intensificando o processo de favelizacdo e, consequentemente,
apresentando altos indices de violéncia e criminalidade (FREIRE et al., 2018).

Segundo estudos realizados, os nimeros da violéncia urbana e das condigdes sociais
contribuem para que o Brasil se destaque no ranking entre 0s paises mais violentos do mundo
(RIBEIRO; RAMOS, 2019). Segundo o Atlas da Violéncia 2018 (IPEA, 2018a), na ultima
década, 533 mil foram vitimas de homicidios no Brasil, apresentando uma taxa de 30,3
mortes por 100.000 habitantes, das quais, verificou-se que, a nivel regional, as maiores taxas
de homicidios procedem das regides Norte e Nordeste do Brasil (IPEA-FBSP, 2018). No
contexto especifico de Belém, no ano de 2016, a capital paraense foi considerada a mais
violenta do pais, apresentando uma taxa de 77 homicidios por 100 mil habitantes (IPEA-
FBSP, 2018). Ainda no ano de 2016, segundo um estudo realizado por sobre as 50 cidades
mais violentas do mundo, apresentando uma taxa de homicidio de 71,38/100.000 habitantes,

Belém foi considerada a 10 cidade mais perigosa do mundo (MEXICO, 2017).
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Diante do que foi exposto, o artigo justifica-se pela necessidade de compreender como
se d& a distribuicdo da criminalidade no Municipio de Belém-Pard, possibilitando, assim,
estabelecer indicadores de criminalidade que levam em consideracdo o tamanho populacional
e a penalizacdo do crime, 0 que poderd colaborar os gestores dos sistemas de seguranca
paraense no desenvolvimento de estratégias que o objetivem minimizar o ocorrem dos crimes
abordados neste estudo. Assim, nessa perspectiva, o objetivo do estudo é compreender como

se da a distribuicdo da criminalidade no Municipio de Belém-Para, nos anos de 2017 a 2019.

2. Metodologia

E um estudo quantitativo exploratério realizado nos bairros de Belém, Estado do Para,
o0 qual esta localizado na regido norte do pais, demarcando uma area de 1.059,466 km2 e uma
populacdo de aproximadamente 1.452.275 habitantes no ano de 2017 (IBGE, 2018). Os dados
referentes a quantidade de registros de Boletim de Ocorréncia Policial (B.O.P.) dos crimes (i)
furto; (ii) roubo; (iii) homicidio; (iv) latrocinio e (v) lesdo corporal seguida de morte,
ocorridos nos bairros de Belém-Para, nos anos de 2017, 2018 e 2019, foram extraidos do
Sistema Integrado de Seguranca Publica (SISP) e disponibilizados por meio da Secretaria
Adjunta de Inteligéncia e Analise Criminal (SIAC). A coleta dos dados populacionais,
necessarios & determinagdo dos indicadores de criminalidade para cada bairro do Municipio
de Belém-Par4, foi realizada a partir das informacdes disponibilizadas pelo IBGE (2018).

Para andlise inicial, aplicou-se a técnica estatistica analise exploratéria de dados a qual
permite compreender o fenémeno estudado e relacionar varidveis (MARCONI; LAKATOS,
2003) e, também, visualiza-los por meio de gréficos, tabelas e medidas de sintese (BUSSAB,;
MORETIN, 2017). Para obter um indicador de criminalidade por bairro de Belém-Pard, para
cada um dos crimes do estudo (furto, roubo, homicidio, latrocinio e lesdo corporal seguida de
morte), utilizou-se a Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada
Padronizada para Bairro (TCMBPPB) (REGATEIRO et al., 2021), cujos Escores (valores
resultantes para cada crime e bairro) sdo avaliados conforme Figura 1. Para mensurar
criminalidade de cada bairro de Belém-Para, fez uso do indice de Criminalidade Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro (ICMBDPPB) (REGATEIRO et

al., 2021), cujos escores sao avaliados conforme Figura 1.
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Figura 1 — Escala de Avaliagdo da Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada por Crime e Bairro e do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada por Bairro.
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Fonte: Regateiro et al. (2021).

Para apresentacdo da distribuicdo espacial dos niveis de criminalidade nos bairros de
Belém-Pard, utilizou-se o software ARCGIS Geostatistical Analyst a partir de ferramentas de
Sistemas de Informacdo Geograficas (SIG), o qual é imprescindivel a espacializa¢do de forma
gerenciada, possibilitando o armazenamento textual e geométrico dos dados utilizados,

diferentemente dos sistemas tradicionais de informacdo (CAMARA, 2005).

3. Violéncia, Criminalidade e o processo de Urbanizacdo da Capital Paraense

Nos ultimos anos a violéncia e a criminalidade nas capitais brasileiras tornaram-se
temas preocupantes devido acentuagdo dos indices apresentados, neste cenario a cidade de
Belém do Pard, nos ultimos 10 anos, apresentou taxas elevadissimas de criminalidade,
produzindo modificacBes espaciais e comportamentais na populacdo belenense (FREIRE et
al., 2018). Nessa perspectiva, para compreender os fatores preponderantes a criminalidade na
cidade de Belém é necessario conhecer o seu processo de urbanizacdo e suas caracteristicas, 0
qual segundo Villaca (2003) esta diretamente ligado a criminalidade.

O processo de urbanizacdo das cidades brasileiras, com o advento do capitalismo,
promoveu o éxodo rural em massa de moradores que passaram a viver nos grandes centros de
producdo os quais abrigavam maior oferta de emprego e renda, forgcando consequentemente as
cidades em expansdo a promoverem uma urbanizagdo ndo planejada e consequentemente,
aumentaram os problemas ja existentes relacionados a infraestrutura basica das cidades
(MENEZES, 2000). Dessa forma, a populacdo brasileira, antes predominantemente rural,
passou a residir nos centros urbanos a partir de 1950, aumentando o contingente populacional
urbano de 19 para 138 milhdes de habitantes (BRITO; SOUZA, 2005) e posteriormente,
segundo o IBGE (2010), no ano de 2010, o contingente populacional urbano atingiu a marca
de 84,4%.

Nesse cenario, de expansdo industrial e comercial no Brasil, a cidade de Belém
também passou por diversas modificacfes econdmicas, destacando-se como imprescindivel

ao processo de urbanizagéo da capital paraense, a construgdo da rodovia Belém-Brasilia com
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0 objetivo de integrar a Amazoénia & nova capital do pais, produzindo assim, o processo de
imigracdo interna (ANDRADE, 2019). Dessa forma, a construcdo da rodovia possibilitou a
expansdo urbana da cidade de Belém e posteriormente, as cidades de Ananindeua, Marituba e
Benevides (FREIRE et al., 2018). Contudo, em 1970, com a chegada de imigrantes de outras
regides brasileiras e do interior do Para, os problemas estruturais da cidade se agravaram,
dando inicio ao processo de ocupacdo de espaco improprios para moradia, consideradas areas
de baixada, acelerando, portanto o processo de favelizacdo ou periferizacdo da cidade,
presentes até os dias atuais (FREIRE et al., 2018).

Nesse contexto, segundo Chagas (2014) o aumento da criminalidade e da violéncia
estdo relacionados a pobreza, favelizacdo e exclusdo social, isto é, onde as a¢Bes do estado
mostram-se ineficientes ou ausentes, corroborando com as informacdes citadas por Focault
(2011) e Raffestin (1999), os quais sinalizam que nas areas periféricas o estado se mantem
ausente ou prestando de maneira pifia servicos essenciais a populacdo como educacdo,
saneamento e seguranca publica.

Por outro lado, a criminalidade e a violéncia ndo podem ser vistos como fenémenos
isolados aos bairros periféricos do estado. Nesse sentido, Chagas (2014) afirma que a
violéncia uma expansdo da criminalidade dos bairros periféricos para os bairros elitizados,
uma vez que, as organizagdes criminosas gerenciam o0s espacos abandonados pelo estado,
passando seus integrantes, socialmente excluidos, a difundirem a criminalidade nas demais
regibes, principalmente as elitizadas, as quais concentram 0s maiores servicos de
infraestrutura e renda e, consequentemente, tornam-se mais atrativas as acées criminosas.

No contexto especifico de Belém, no ano de 2017, foram registrados no Municipio de
Belém, 42.065 ocorréncias de Furto, o qual esta previsto no Artigo 155 do Codigo Penal
Brasileiro como a subtracdo de coisa alheia movel para si ou para outrem (PARA, 2020a).
Quanto ao crime roubo, previsto no Artigo 157 como a subtracdo para si ou para outrem de
coisa movel alheia a partir de grave ameaca ou violéncia a pessoa, 0 Municipio de Belém
registrou no ano de 2017 56,169 ocorréncias (PARA, 2020b). Em relacdo ao crime de
homicidio, previsto no Artigo 121 do Codigo Penal como matar alguém, houve 877 registros
na cidade de Belém no ano de 2017 (PARA, 2020c). Para o crime latrocinio, previsto no
Artigo 157, § 3° (trata-se de uma qualificadura do crime de roubo, aumentando a pena quando
se tem o resultado morte), houve 52 registros no Municipio de Belém no ano de 2017 (PARA,
2020d). Ainda no ano de 2017, a capital paraense registrou 15 ocorréncias do crime lesdo

corporal seguida de morte, o qual esta previsto no Artigo 129, § 3° do Cddigo Penal
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Brasileiro, isto é, ofender a integridade fisica de alguém, tendo como resultado a morte
(PARA, 2020e).

Diante do exposto, observa-se que a criminalidade se apresenta de diversas formas de
acordo com o espacgo e 0 tempo. Portanto, é necessario obter indicadores que possibilitem a
compreensdo espacial da criminalidade nos bairros da capital paraense. Dessa forma, é
possivel fornecer informacbes aos 6rgaos de seguranca publica do estado, possibilitando, a
formulacdo de estratégias eficientes no combate a criminalidade no Municipio de Belém.

4. Resultados e Discusséo

A Figura 2 apresenta a quantidade de bairros de Belém-Para, por nivel de
criminalidade, para os anos de 2017, 2018 e 2019, obtido a partir do indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro (ICMBDPPB). Nela, pode-
se observar que Belém apresenta, no periodo estudado, a maioria dos bairros com indices
muito baixo ou baixo de criminalidade (Figura 2). Em 2019, evidencia-se um aumento na
quantidade de bairros com niveis muito baixo e médio de criminalidade (Figura 2). Além
disso, note-se, ainda, em 2019, que nenhum bairro de Belém, apresenta nivel alto de
criminalidade (Figura 2). Porém, ha a presenca constante de 7 (sete) bairros com nivel muito

alto de criminalidade (Figura 2).

Figura 2 — Quantidade de bairros de Belém-Para, por nivel de criminalidade, para os anos de
2017, 2018 e 2019, obtido a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada por Bairro.
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Fonte: Construcdo dos Autores.
Nota: Escala ICMBDPPB: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 — Alta;
0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).
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A Tabela 1, apresenta os escores de criminalidade e variacdo (%) para Belém e para 0s
7 (sete) bairros mais violentos, nos anos de 2017, 2018 e 2019, segundo o ICMBDPPB. Nota-
se que durante todo o periodo ndo houve variagdo nos bairros que compdem o quadro com 0s
maiores indicadores de criminalidade, todos apresentando indicadores de ‘“criminalidade
muito alta”, em todo o periodo do estudo e, muito acima dos valores dos escores do municipio
de Belém. Além disso, nota-se que Belém apresentou de forma global uma reducdo na
criminalidade (-5,73%), em 2018, comparada com 2017, mas nestes 7 (sete) bairros houve um
comportamento inverso, ou seja, houve aumento da criminalidade (Tabela 1). Em 2019,
Belém continuou apresentando reducdo na criminalidade (-15,62%), em relacdo a 2018, mas
mesmo havendo reducgédo na criminalidade nestes 7 (sete) bairros, ndo foi suficiente para que
neles a classificacdo da criminalidade ndo fosse mantida como muito alta (Tabela 1).

Segundo Chagas (2014) a criminalidade se associa a ocorréncia de crimes que se
caracterizam de acordo com as singularidades de um determinado espagco e tempo, sendo
estas, imprescindiveis a identificacdo da forma de apresentacdo da criminalidade no espaco.
Nesse sentido, € necessario identificar algumas caracteristicas dos 7 bairros de Belém que
apresentam os indicadores de criminalidade classificados como muito alta nos trés anos do
estudo.

O bairro Guanabara, nome atribuido em homenagem a baia de Guanabara no Rio de
Janeiro, conta com uma populacdo de 1.919 habitantes, dos quais 1.800 residem em casa
propria, 115 residem em cdmodos e 4 residem em locais improvisados (BELEM, 2020a). Em
relacdo ao saneamento ambiental, especificamente no abastecimento de adgua, 125 domicilios
utilizam a rede geral como fonte primaria de agua, 252 utilizam pogo ou nascente e 49
residéncias utilizam outras formas de abastecimento de 4gua (BELEM, 2020a). Quanto ao
esgotamento sanitario, 241 domicilios utilizam fossa séptica, 43 utilizam a rede geral de
esgoto, 41 utilizam fossas rudimentares, 24 utilizam vala, 2 utilizam rio, lago ou mar e 9
utilizam outro tipo de escoadouro (BELEM, 2020a). Quanto & destinacdo do lixo produzido
nas residéncias, 320 domicilios sdo beneficiados com a coleta de lixo, 49 domicilios queimam
o lixo em suas residéncias, 49 domicilios despejam o lixo em terrenos baldios, 4 despejam em
rio, mar ou lago e 2 domicilios utilizam outras formas despejo (BELEM, 2020a). Quanto a
condicdo de ocupagdo domiciliar, 371 sdo domicilios proprios, 28 alugados, 21 cedidos e 6 se
encontram em outras condigdes (BELEM, 2020a).



64

Tabela 1 — Escores de criminalidade e variacao (%) para Belém e bairros (7 mais violentos),
anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro.

Ano Variagédo (%)

Bairro

2017|2018 | 2019|2017-2018 |2018-2019
Guanabara 0,76| 0,87| 0,77 14,13 -11,07
Aurd 0,73| 0,80| 0,77 9,62 -4,48
Chapéu Virado 0,70| 0,79| 0,74 12,14 -6,21
Murubira 0,70| 0,79| 0,74 12,24 -5,94
Aeroporto 0,70| 0,79| 0,76 12,30 -3,07
Natal do Murubira 0,70| 0,78| 0,74 12,13 -6,26
Sucurijuquara 0,70| 0,78| 0,74 12,13 -6,27
Belém 0,24| 0,23| 0,19 -5,73 -15,62

Fonte: Construcéo dos Autores.
Nota: Escala ICMBDPPB: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50
— Alta; 0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

O bairro Aura localiza-se proximo as margens do rio Aurd, o qual originou 0 nome do
bairro, e aproxima-se da lateral esquerda de um aterro sanitario (BELEM, 2020b). Além
disso, detém uma populacdo de aproximadamente 1.561 habitantes e situa-se proximo a um
aterro sanitario (BELEM, 2020b). Dos 401 domicilios particulares permanentes do bairro, 227
contam com sistema geral de abastecimento de agua, 151 utilizam poco artesiano ou nascente
e 23 utilizam outras fontes de abastecimento de agua (BELEM, 2020b). Quanto ao tipo de
esgotamento no bairro Aurd, 5 domicilios utilizam a rede geral de esgoto, 225 utilizam fossa
séptica e 165 utilizam fossa rudimentares (BELEM, 2020b). Em relacdo ao destino do lixo
produzido no bairro, 244 domicilios tem o lixo coletado, os moradores de 45 domicilios
utilizam o processo de queimada do lixo, 110 domicilios despejam o lixo em terrenos baldios
ou logradouros e 2 domicilios utilizam o processo de enterro do lixo em suas propriedades
(BELEM, 2020b). Quanto as condigdes de ocupacio dos 401 domicilios, 347 s&o proprios, 5
alugados, 4 cedidos e 45 foram ocupados de outras formas (BELEM, 2020b).

O bairro Chapéu Virado, nome atribuido pelos frequentadores antigos da praia de
mesmo nome que, devido a forga do vento virava as abas dos chapéus, detém uma populacdo
de 1.139 habitantes, dos quais 1.128 residem em casa, 10 em apartamentos e 1 em unidade de

habitacdo coletiva (BELEM, 2020c). O bairro conta com 299 domicilios e apresenta, em
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média, 3,81 moradores por domicilio (BELEM, 2020c). Quanto ao saneamento ambiental,
especificamente no abastecimento de agua, 142 domicilios utilizam a rede geral de
abastecimento de agua, 153 utilizam poco e 4 utilizam outras fontes primarias para
abastecimento de agua (BELEM, 2020c). Em relacdo ao esgotamento sanitario, 220
residéncias utilizam fossa séptica, 54 utilizam fossa sedimentar, 7 utilizam a rede geral de
esgoto e 7 residéncias utilizam rio, lago ou mar como meio para descarte (BELEM, 2020c).
Quanto ao descarte de lixo, 259 sdo beneficiados com a coleta regular, 34 domicilios
qgueimam seu proéprio lixo, 4 residéncias descartam e terrenos baldios e 2 domicilios utilizam o
enterro como forma de descarte (BELEM, 2020c). Quanto as condigcbes domiciliares, 211
residéncias sdo proprias, 81 foram cedidas e 7 sdo alugadas (BELEM, 2020c).

O bairro Murubira, nome originado a partir das tribos Moribiras, as quais iniciaram o
processo de ocupacdo da regido praiana da ilha do Mosqueiro, que hoje é considerado um
bairro de casas de veraneio de alto padrdo imobiliario, concentrando em sua orla muitos bares
e restaurantes (BELEM, 2020d). Possui aproximadamente 1.519 moradores e existem no
Bairro trés ocupacdes irregulares, denominadas invasdo do Murubira, da Variante e Vasco da
Gama, onde se concentram a grande maioria dos moradores locais, localizando-se proximo as
matas e tem acesso ao rio, facilitando rotas que dificultam trabalho da Policia Militar do
estado (BELEM, 2020d).

O bairro Aeroporto, nome atribuido devido a ocupac¢do do antigo espaco aeronautico a
partir de reinvindicacGes da populacdo, detém um populacdo de 1.121 habitantes dos quais
1.066 residem em casas e 55 em um coémodo improvisado (BELEM, 2020e). O bairro conta
275 domicilios e tem, em média, 4,08 moradores por residéncia (BELEM, 2020e). Em relacio
ao saneamento ambiental, 44 residéncias utilizam a rede geral como fonte de abastecimento
de &gua, 216 utilizam poco e 15 utilizam outras fontes de 4gua (BELEM, 2020e). Nenhum
domicilio conta com rede geral de esgoto, 242 utilizam fossa séptica, 8 utilizam fossas
rudimentares, 6 utilizam valas e 19 residéncias ndo possuem banheiro (BELEM, 2020e). 251
domicilios séo beneficiados com a coleta regular de lixo, 17 domicilios queimas o lixo em sua
residéncia, 6 domicilios despejam o lixo em terreno baldio e 1 domicilio utiliza o enterro
como forma de descarte (BELEM, 2020e). Quanto as condi¢bes do domicilio, 215 s&o
proprios, 48 cedidos, 9 alugados e 3 estdo em outras condigcdes (BELEM, 2020g).

O bairro Natal do Murubira, nome atribuido a partir da juncdo do bairro e do rio que
fazem fronteira, isto €, Jardim Natal e Rio Murubira, é um bairro que possui

aproximadamente 1.098 moradores, poucos servi¢os publicos e se originou a partir de uma
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ocupacdo irregular de aproximadamente 5 anos, conhecida como invasdo do ASCB, a qual
detinha um clube social que que seria desapropriado pela prefeitura para se tornar a sede da
Guarda Municipal, porém, durante o processo, o local foi invadido, abrigando grande parte da
populacio do bairro (BELEM, 2020f).

O bairro Sucurijuquara, nome de caracteristicas Tupi-Guajajara que significa morada
de Sucuriju, cercado pelo igarapé Sucurijuquara, o qual possui uma populacdo de
aproximadamente 1.074 habitantes, ¢ um bairro que detém uma ocupacao irregular chamada
Arlinda Gomes do Vale, tratando-se da area mais precéria do bairro, necessitando, portanto,
de politicas de infraestrutura (BELEM, 2020g).

Diante das informagdes apresentadas, percebe-se que a maioria dos bairros que se
mantiveram nas primeiras posi¢cdes do ranking com altos indices de criminalidade, ainda
apresentam problemas basicos quanto ao saneamento ambiental, uma vez que muitas
residéncias ndo contam com servicos de coleta de lixo, distribuicdo de agua e redes de esgoto.
Ratificando as informacdes de Remédios et al. (2019), que visando relacionar as condigdes
espaciais aos crimes de trafico de drogas e homicidios, indicou que, dos 7 bairros que
apresentaram 0s maiores indicadores de criminalidade (Guanabara, Aurd, Chapéu virado,
Murubira, Aeroporto, Natal do Murubira e Sucurijuguara) nos anos de 2017, 2018 e 2019,
apresentaram indices de urbanizag&o ruim ou péssimo (REMEDIOS et al., 2019). Além disso,
um estudo realizado por Vieira et al. (2018) sobre os homicidios ocorridos em trés bairros de
Belém, destaca as diferencas apresentadas pela criminalidade em dois bairros periféricos e um
bairro elitizado, enfatizando as péssimas condi¢cdes socioeconémicas e a predominancia de
moradores de baixa renda nos bairros afastados, tornando-se territérios propicios ao
desenvolvimento da criminalidade.

A Tabela 2, apresenta os escores de criminalidade para Belém e para os 7 (sete)
bairros mais violentos, nos anos de 2017, 2018 e 2019, segundo a Taxa de Criminalidade
Bayesiana Ponderada por Crime (TCBPC). Nota-se que durante todo o periodo os bairros
apresentam indicadores de “criminalidade muito alta”, em todo o periodo do estudo e em
todos os crimes estudados e, muito acima dos escores do municipio de Belém. Vale destacar
que o crime de homicidio apresenta reducdo em 2019 em todos os bairros e,
consequentemente em Belem (Tabela 2). Ja o crime de Latrocinio apresenta aumento em
quase todos os bairros a excecdo é o bairro Guanabara, que teve redu¢do minima de 0,01 em

seu escore (Tabela 2).
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Em relacdo a taxa de incidéncia de trafico de drogas, no ano de 2012, dos bairros que
mantivera-se nas 7 primeiras posi¢des do ranking, o bairro Aeroporto apesentou uma taxa de
4,27 por 1.000 habitantes, isto &, a segunda maior taxa no de 2012 (REMEDIOS et al., 2019).
Além disso, em relacdo aos homicidios ocorridos nos bairros de Belém no ano de 2012, ja o
bairro Sucurijuquara apresentou a maior taxa por 1.000 habitantes, isto €, 4,66 (REMEDIOS
et al., 2019). Essa taxa de homicidios pode se justificar pelas caracteristicas turisticas do
bairro Sucurijuquara, o qual apresenta varios atrativos balnearios e, consequentemente, um
grande fluxo de pessoas (PARA, 2012).

Tabela 2 — Escores de Criminalidade de Homicidio; Latrocinio; Lesdo Corporal; Roubo e
Furto para Belém e bairros (7 mais violentos), para os anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a
partir da Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada Padronizada por Crime.

) Homicidio Latrocinio Lesdo Corporal Roubo Furto

Bairro

2017 | 2018 | 2019 | 2017 | 2018 | 2019 | 2017 | 2018 | 2019 | 2017 | 2018 | 2019 | 2017 | 2018 | 2019
Guanabara 096 | 0,98 052) 0,79 100 099 0,88| 1,00 1,00] 1,00 100| 1,00 1,00| 1,00 0,99
Aurd 1,00 1,00 053] 069| 088| 098] 100| 088| 099] 095| 095| 0,95 098| 097 0,96
Chapéu Virado 093 0,94 051) 069| 088| 094) 088| 088| 093] 092| 092| 094]| 097| 096 | 0,96
Murubira 092 0,94 052) 069| 088| 094) 088| 088| 093] 092| 091| 092 09| 095 0,93
Aeroporto 092 094 051) 069| 088| 100] 088| 088| 093] 092| 091| 092]| 095| 094 | 0,92
Natal do Murubira 092 0,93 0,50 069| 088| 094] 088| 088| 093] 091| 091| 092 094 | 094 0,93
Sucurijuquara 092 0,93 050) 069| 088| 094) 088| 088| 093] 091| 091| 092 094| 091 0,93
Belém 0,23 | 0,27 0,26) 031| 027| 018 0,25| 0,13| 0,19] 0,23| 0,28 | 0,26 0,28| 0,31| 0,36

Fonte: Construcdo dos Autores.
Nota: Escala ICMBDPPB: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 — Alta;
0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

Outra caracteristica importante a respeito da criminalidade ¢ a relacdo da ocorréncia de
crimes, principalmente de homicidios, em aglomerados subnormais, isto €, areas com
péssimas estruturas, além de irregularidades habitacionais e auséncia de servigos publicos
(IBGE, 2010). Nesse contexto, segundo o IBGE (2010), a Regido Metropolitana de Belém
possui 52,5% dos seus domicilios ocupados, localizados em aglomerados subnormais, onde o
Municipio de Belém apresenta o maior indice de aglomerados subnormais do pais.

As Figuras 3, 4 e 5, apresentam 0s mapas com a classificacdo da criminalidade dos
bairros de Belém-Par4, obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, para os anos de 2017, 2018 e 2019. Nelas
pode-se observar que dentre os 7 (sete) bairros mais violentos de Belém, 5 (cinco), Chapeu

Virado, Murubira, Aeroporto, Natal do Murubira e Sucurijuquara, estdo localizados na ilha
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fluvial de Mosqueiro, um distrito administrativo do Municipio de Belém, localizada na costa
oriental da baia do Marajo, circundada ao norte pela baia da Sol, ao leste pelo furo das
Marinhas e ao sul pela baia do Guajara. Apresenta area de aproximadamente 212 km? e esta
localizada a 70 km de distancia do centro de Belém. Possui 17 km de praias de 4gua doce com
movimento de maré e populacdo de 50.000 habitantes (IBGE, 2020; RIBEIRO et al., 2013). E
2 (dois) bairros, Guanabara e Aurd, localizados na parte continental de Belém, a distancia
entre eles é de aproximadamente 8 Km (IBGE, 2020; RIBEIRO et al., 2013).

Figura 3 — Mapa de classificacdo da criminalidade dos bairros de Belém-Par, a partir do

indice de Criminalidade Médio Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro,
ano 2017.
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Segundo uma pesquisa realizada por Silva Janior (2007), a intensificacdo do fluxo de
pessoas para a ilha de Mosqueiro pode ser associado a ocorréncia de alguns crimes, pois, a
maioria dos frequentadores da ilha possui baixo poder monetario, aproveitando-se do
movimento de pessoas para praticas ilicitas, as quais sdo desenvolvidas, principalmente, pelos
“loirinhos e loirinhas”, os quais saem da ilha com varios relogios, celulares, carteiras e outros
pertences alheios. Além disso, no estudo, outras causas associadas a incidéncia da

criminalidade na ilha, como a atuacdo de gangues e o0 aumento das areas de ocupacao ilicita, a
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qual atrai varios individuos do interior do estado e dos bairros periféricos de Belém (SILVA
JUNIOR, 2007).

Figura 4 — Mapa com classificacdo da criminalidade dos bairros de Belém-Para, a partir do
indice de Criminalidade Médio Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro,
ano 2018.
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Para Santos (1996), a cidade de Belém é fortemente marcada por diferencas
socioespaciais que se prolongam com o tempo, pela pouca mobilidade social e espacial,
péssimas condi¢des de infraestrutura, baixos IDHs e a vulnerabilidade social, caracteristica
marcante nos bairros periféricos de Belém. Dessa forma, a violéncia e a criminalidade
encontram espago propicio para se desenvolverem e competirem a cidade caracteristicas de
uma fobdpole (SOUZA, 2008). Nesse contexto, segundo o IPEA (2020), no ano de 2017, o
Estado do Paré apresentou IDH, ocupando a 232 posi¢do no ranking dos estados do Brasil. No
ano de 2010, também apresentando IDH médio, a capital Belém ocupou a 79% posicdo no
ranking dos municipios (IPEA, 2020). Quanto aos bairros que apresentaram 0s maiores
ICBPB nos anos de 2017, 2018 e 2019, o bairro Guanabara apresentou IDH muito alto para
educacdo, renda e longevidade, o bairro Aura apresentou IDH baixo para educacdo e
longevidade, os bairros Chapéu Virado, Murubira e Aeroporto apresentaram IDH médio
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(IPEA, 2020). Contudo, vale ressaltar a imprecisdo do IDH, uma vez que, os trés bairros
aparecem unificados. Além disso, o bairro Natal do Murubira apresentou IDH baixo para
educacdo e longevidade (IPEA, 2020).

Figura 5 — Mapa com classificacdo da criminalidade dos bairros de Belém-Parg, a partir
indice de Criminalidade Médio Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro,
ano 2019.
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5. Concluséo
O presente estudo teve por objetivo compreender a distribuicdo da criminalidade no

Municipio de Belém, no periodo de 2017 a 2019, por meio do indice de Criminalidade Médio
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e da distribuicdo espacial. Dessa
forma, verificou-se que a maioria dos bairros apresentaram no periodo estudado indices baixo
ou muito baixo de criminalidade. Entretanto, verificou-se, ainda, um fenémeno inverso em 7
bairros da capital paraense, os quais apresentaram alto indices de criminalidade nos trés anos
do estudo.

Dos sete bairros com maiores indices de criminalidade, 5 pertencem a ilha de
Mosqueiro, a qual tem como principal fonte econémica o turismo, visto que, trata-se de um
local movimentado em épocas de veraneio. No contexto especifico da criminalidade,

verificou-se que os bairros com maiores indices de criminalidade, apresentaram algumas
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caracteristicas que podem estar associadas as ocorréncias de crimes, entre elas, a incidéncia
do trafico de drogas, péssimas condi¢Ges de saneamento basico e urbanizacdo e baixos IDHs
para educacéo e longevidade.

Diante do exposto, foi possivel identificar como se da a distribuicdo da criminalidade
no Municipio de Belém. Dessa forma, espera-se que os resultados aqui apresentados possam
colaborar como os gestores dos sistemas de seguranca paraense no desenvolvimento de
estratégias eficientes que objetivem combater a criminalidade no Municipio de Belém visando
minimizar ocorréncia dos crimes abordados neste estudo nos bairros classificados com alta e

muita criminalidade.

6. Bibliografia

ANDRADE, Romulo de Paula. Vencidas a distancia e floresta: A Transbrasiliana e a
Amazonia desenvolvimentista. Revista Tempo, v. 25, n. 2, p. 363-381, 2019.

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenacio Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belem. 2020a. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/Guanabara.htm. ~ Acesso  em:
dezembro. 2020.

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenacdo Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belém. 2020b. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/Aura.htm. Acesso em: dezembro.
2020.

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenacdo Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belém. 2020c. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/ChapeuVirado.htm. Acesso em:
dezembro. 2020.

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenacdo Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belém. 2020d. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/Murubira.ntm. ~ Acesso  em:
dezembro. 2020.

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenacdo Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belém. 2020e. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/aeroporto.htm.  Acesso  em:
dezembro. 2020.

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenagdo Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belém. 2020f. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/NatalMurubira.htm. Acesso em:
dezembro. 2020.



72

BELEM. Secretaria Municipal de Coordenacio Geral do Planejamento e Gestdo — SEGEP.
Bairros de Belem. 2020g. Disponivel em:
http://www.belem.pa.gov.br/segep/download/mapas/bairros/Sucurijuquara.htm. Acesso em:
dezembro. 2020.

BRITO, Fausto; SOUZA, Joseane de. Expansao urbana nas grandes metropoles: o significado
das migracdes intrametropolitanas e da mobilidade pendular na reproducdo da pobreza.
Revista Perspectiva, v. 19, n. 4, p. 48-63, 2005.

BUSSAB, Wilton de Oliveira;, MORETTIN, Pedro Alberto. Estatistica Basica. 9.ed., Sdo
Paulo: Editora Saraiva, 2017.

CAMARA, Gilberto. Representacdo computacional de dados geograficos. In:
CASANOVA, Marco Anotonio; CAMARA, Gilberto; DAVIS JR, Clodoveu; VINHAS,
Libia. QUEIROZ, Gilberto Ribeiro (Org.). Banco de dados Geograficos. Curitiba: Espago
GEO, 2005.

CHAGAS, Anderson Clay Nunes. Geografia, seguranca publica e a cartografia dos
homicidios na Regido Metropolitana de Belém. Revista boletim amazoénico da Geografia, v.
1,n.1,p. 186-204, 2014.

FOCAULT, Michel. Vigiar e punir. Rio de Janeiro: Vozes, 2011.

FREIRE, Gruckenhka Oliveira Baptista, FEITOSA, Elizabeth Cristina da Silva; DE
ALMEIDA, Silvia dos Santos de; RAMOS, Edson Marcos Leal Soares Ramos. Violéncia e 0
processo de urbanizacdo de Belém do Pard. In: CHAGAS, Anderson Clay Nunes; DA
SILVA, Marcelle Peres; VIEIRA, Denise Carla de Melo. (Org.). Geografia da violéncia:
producao do espaco, territdrio e seguranca publica. Belém: GAPTA, 2018.

IBGE - |Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica. 2020. Disponivel em:
https://biblioteca.ibge.gov.br/biblioteca-
catalogo.html?id=42472&view=detalhes#:~:text=Notas%3A%20A%2011ha%20de%20Mosqu
eiro,de%2017%20quil%C3%B4metros%20de%20praias. &text=Com%20uma%20%C3%Alr
€a%20de%20212,ilha%20d0%20munic%C3%ADpio%20de%20Bel%C3%A9m. Acesso em:
dezembro. 2020.

IBGE - |Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica. 2018. Disponivel em:
https://www.ibge.gov.br/estatisticas/sociais/populacao/9103-estimativas-de-
populacao.html?=&t=0-que-e. Acesso em: dezembro. 2020.

IBGE - Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica. Aglomerados subnormais:
informagdes territoriais. Belém/PA: IBGE, 2010.

IPEA — Instituto de Pesquisa Econdmica Aplicada. Ranking. 2020. Disponivel em:
http://www.atlasbrasil.org.br/ranking. Acesso em: dezembro. 2020.

IPEA-FBSP. Férum Brasileiro de Seguranca Publica - Instituto de Pesquisa Econdmica
Aplicada. Atlas da Violéncia, 2018.



73

IZUMINO, Wania Pasinato; NEME, Cristina. Violéncia urbana e graves violacOes de direitos
humanos. Ciéncia e Cultura, v. 54, n. 1, p. 47-49, 2002.

KLEINSCHMITT, Sandra Cristiana; DE LIMA, Jandir Ferrera; WADI, Yonissa Marmitt.
Relacdo entre o crescimento da desigualdade social e dos homicidios no Brasil: o que
demonstram os indicadores?. Revista Interseces, v. 13, n. 1, p. 65-90, 2011.

MARCONI, Marina de Andrade; LAKATOS, Eva Maria. Fundamentos de Metodologia
Cientifica. Editora Atlas S.A. 5.ed., Sdo Paulo. 2003.

MARTINS, Saadia Maria Borba. Medo e inseguranca nas cidades: a violéncia no uso dos
espacos publicos. Revista de Direito da Cidade, v. 5, n. 2, p. 206-227, 2013.

MENEZES, Maria Lucia Pires. Tendéncias atuais das migracoes internas no Brasil. Revista
Electrdnica de Geografia y Ciéncias Sociales, v. 45, n. 69, 2000.

MEXICO. Conselho Cidaddo para a Seguranca Publica e Justica Criminal do México.
Metodologia del ranking (2016) de las 50 ciudades mas violentas del mundo, 2017.
Disponivel em: https ://seguridadjusticiaypaz.org.mx/files/estudio.pd f. Acesso em: dezembro.
2020.

PARA. Secretaria de Seguranca Pblica e Defesa Social. Furtos 2017. 2020a. Disponivel em:
http://sistemas.segup.pa.gov.br/transparencia/roubo-2017/. Acesso em: dezembro. 2020.

PARA. Secretaria de Seguranca Publica e Defesa Social. Roubos 2017. 2020b. Disponivel
em: http://sistemas.segup.pa.gov.br/transparencia/furtos-2017/. Acesso em: dezembro. 2020.

PARA. Secretaria de Seguranca Publica e Defesa Social. Homicidios 2017. 2020c.
Disponivel em: http://sistemas.segup.pa.gov.br/transparencia/homicidios-2017/. Acesso em:
dezembro. 2020.

PARA. Secretaria de Seguranca Publica e Defesa Social. Latrocinios 2017. 2020d.
Disponivel em: http://sistemas.segup.pa.gov.br/transparencia/latrocinios-2017/. Acesso em:
dezembro. 2020.

PARA. Secretaria de Seguranca Publica e Defesa Social. Lesdo Corporal Seguida de Morte
2017. 2020e. Disponivel em: http://sistemas.segup.pa.gov.br/transparencia/lcsm-2017/.
Acesso em: dezembro. 2020.

PARA. Anuério Estatistico do Municipio de Belém. Belém: Secretaria Municipal de
Coordenacéo Geral do Planejamento e Gestéo, v. 17, 2012.

RAFFESTIN, Claude. Por uma geografia do Poder. So Paulo: Atica, 1999.
REGATEIRO, Hugo Alexandre Santos; RAMOS, Edson Marcos Leal Soares; SOUZA, Joyce

Gama. Indice de Criminalidade Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para
Bairros, EDUCAPES. 2021.



74

REMEDIOS, Marco Antdnio Rocha; TOLOSA, Tatiane da Silva Rodrigues; MIRANDA,
Brenno Morais; ROCHA, Glacy Lenny de Souza; RAMOS, Edson Marcos Leal Soares.
Violéncia urbana: fatores relacionais entre homicidio, trafico de drogas e urbanizacdo. In:
RAMOS, Edson Marcos Leal Soares; COSTA, Ivone Freire; CHAVES, Sonia Cristina Lima;
ZOGAHIB, André Luiz Nunes; GOMES, Maria Regina Lopes; ZANETTE, Edgard Vinicius
Cacho; FERNANDES, Fernandina Lopes; DE ALMEIDA, Silvia dos Santos; DOS REIS,
Leonardo Naves; RIBEIRO JUNIOR, Humberto. (Org.). Seguranca e defesa: cidades,
criminalidades, tecnologias e diversidades. Beléem: Uni-CV, v.3, 2019.

RIBEIRO, Jaciane do Carmo; RAMOS, Edson Marcos Leal Soares. A violéncia na cidade
universitaria Professor José da Silveira Netto, da Universidade Federal do Para. In: RAMOS,
Edson Marcos Leal Soares; COSTA, Ivone Freire; CHAVES, Sonia Cristina Lima;
ZOGAHIB, André Luiz Nunes; GOMES, Maria Regina Lopes; ZANETTE, Edgard Vinicius
Cacho; FERNANDES, Fernandina Lopes; DE ALMEIDA, Silvia dos Santos; DOS REIS,
Leonardo Naves; RIBEIRO JUNIOR, Humberto. (Org.). Seguranca e defesa: cidades,
criminalidades, tecnologias e diversidades. Belém: Uni-CV, v. 3, 20109.

RIBEIRO, Willame de Oliveira; COSTA, Maria Augusta Freitas; TAVARES, Maria Goretti
da Costa. As Préticas Turisticas na Orla Oeste da Ilha de Mosqueiro, Regido Metropolitana de
Belém, PA. Rosa dos Ventos, v. 5, n. 3, p. 528-544, 2013.

SANTOS, Milton. O espaco do cidaddo. S&o Paulo: Nobel, 1996.

SILVA JUNIOR, Antbnio Sérgio Saraiva. Redes Técnicas, Turismo e Desenvolvimento
Socio-Espacial na Ilha de Mosqueiro, Belém-PA. 127 f. (Dissertacdo Mestrado em
Geografia) — Centro de Filosofia e Ciéncias Humanas, Universidade Federal do Para, Belém,
2007.

SOUZA, Marcelo Lopes de. Fobdpole: o medo generalizado e a questdo da militarizacdo
urbana. Rio de Janeiro: Betrand Brasil, 2008.

VIEIRA, Denise Carla de Melo. SANTQOS, Clicia da Silva; CHAGAS, Anderson Clay Nunes.
Violéncia Urbana, geoprocessamento e homicidios nos bairros do Jurunas e Umarizal, Belém-
PA. In: CHAGAS, Anderson Clay Nunes; DA SILVA, Marcelle Peres; VIEIRA, Denise
Carla de Melo. (Org.). Geografia da violéncia: producdo do espaco, territério e
seguranca publica. Belém: GAPTA, 2018.

VILLACA, Flavio. A recente Urbanizacdo Brasileira. In: CASTRIOTA, L. B. (Org.).
Urbanizacdo Brasileira: redescobertas. Belo Horizonte: C/ Arte, 2003.

HASR trabalhou na concepc¢éo, analise ou interpretacdo dos dados e na redagdo final do
artigo; EMLSR trabalhou na anélise ou interpretacdo dos dados e na redacgéo final do artigo e
JGS trabalhou na analise ou interpretacdo dos dados e na redacéo final do artigo.



75

2.4. Artigo Cientifico 4

Avaliacao da criminalidade violenta intencional em Belém-Para-Brasil

Assessment of intentional violent crime in Belém-Para-Brazil

Hugo Alexandre Santos Regateiro

Orcid: https://orcid.org/0000-0003-0492-2785
Universidade Federal do Para
hregateiro@gmail.com

Edson Marcos Leal Soares Ramos
Orcid: https://orcid.org/0000-0001-5425-8531
ramosedson@gmail.com

Joyce Gama Souza
Orcid: https://orcid.org/0000-0002-7852-1100
joycegama7060@gmail.com
Resumo

A criminalidade violenta, cada vez mais presente no cotidiano das cidades brasileiras,
representa um grande problema social, o qual se reflete no comportamento dos individuos em
sociedade, tornando-se grandes desafios para a agenda publica. Objetiva-se compreender a
distribuicdo da criminalidade violenta no Municipio de Belém, Pard, Brasil, nos anos de 2017
a 2019. E um estudo quantitativo exploratorio realizado nos 71 bairros de Belém, Para, Brasil.
Os dados referentes aos Crimes Violentos Letais Intencionais foram extraidos dos Boletins de
Ocorréncia Policial. Para mensurar criminalidade violenta, utilizou-se o Indice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros.
Verificou-se que a maioria dos bairros de Belém apresentou baixa de criminalidade violenta
no periodo estudado. Entretanto, 7 bairros apresentaram altos indices de criminalidade no
periodo estudado. Espera-se que os 6rgdos de seguranca publica possam utilizar os resultados

deste estudo na elaboracdo de acGes no combate a criminalidade nos bairros mais violentos.

Palavras-chave: Criminalidade; Violéncia; Crimes Violentos; Seguranca Publica; indice de
Criminalidade.

Abstract: Violent crime, which is increasingly present in the daily lives of Brazilian cities,
represents a big social problem, which is reflected in the behavior of individuals in society,
becoming major challenges for the public agenda. The objective is to understand the
distribution of violent crime in the Municipality of Belém, Para, Brazil, in the years 2017 to
2019. It is a quantitative exploratory study carried out in the 71 districts of Belém, Par3,
Brazil. The data referring to Intentional Lethal Violent Crimes were extracted from Police
Reports. In order to measure violent crime, the Standardized Double-Weighted Bayesian
Average Violent Crime Index for Districts was used. It was found that most districts in Belém
had a low level of violent crime in the period studied. However, 7 districts had high crime
rates in the period studied. It is hoped that public security bodies will be able to use the results
of this study to develop actions to combat crime in the most violent districts.

Keywords: Crime; Violence; Violent Crimes; Public security; Crime Index.
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1. Introducao

A violéncia e a criminalidade estdo entre os principais problemas sociais mais
abordados pela agenda publica, debates politicos, instrumentos de comunicacdo e meios
académicos (CANO; RIBEIRO, 2007). Dessa forma, para entender os fenbmenos associados
a criminalidade e a violéncia, véarios estudos foram produzidos no Brasil, dentre eles, estudos
que associam a violéncia e 0 espaco urbano, destacando a estrutura urbana como
determinantes a violéncia letal ( WEYRAUCH, 2011).

Segundo Martins (2013), a criminalidade acentuada nas regies urbanas ocasionou
mudangas comportamentais na rotina de moradores de muitos municipios, as quais s&o
fortemente percebidas pelo medo da populagdo em ser vitimizada a qualquer momento, pois,
segundo lzumino e Neme (2002) ressaltam que crimes como furto; roubo; homicidio;
latrocinio e lesdo corporal passaram a fazer parte da vida cotidiana da populacéo,
principalmente, dos grandes centros urbanos. Nesse cenario, contribuem a perpetuacdo da
criminalidade fatores intrinsecos as desigualdades sociais, péssima estrutura dos municipios,
além da taxa de desemprego, principalmente entre 0s jovens, 0S quais possuem maiores
chances de praticarem atos ilicitos ou serem vitimas de homicidio (KLEINSCHMITT et al.,
2011).

Além disso, Chagas (2014) ratifica o processo de urbanizacdo desordenado como fator
preponderante ao desenvolvimento da criminalidade, o qual, de acordo com Andrade (2019)
foi observado na cidade de Belém a partir de 1960, durante as estratégias de governo para
abrir espaco e povoar a Amazonia, aléem da integracdo da mesma ao Distrito Federal. Nesse
contexto, a construcdo da rodovia Belém-Brasilia foi responsavel pela intensificacdo da
migracdo inter-regional para a capital paraense, desencadeando o processo de inchaco e
expansdo urbana populacional desorganizada, e consequentemente, precarizacdo urbana e
criacdo de éareas periféricas, as quais foram instituidas pelo processo de favelizacdo
(ANDRADE, 2019). Para Freire et al. (2018), as areas periféricas apresentam pessimas
condic@es de infraestrutura, moradia, lazer, além da auséncia do estado, e consequentemente,
tornam-se alvo facil para o desenvolvimento da violéncia e criminalidade.

Segundo a Organizacdo Mundial de Saude (OMS, 2016), no ano de 2014, o Brasil
ocupou a 112 posicdo no ranking mundial de homicidios, apresentando uma taxa de 32,4
homicidios por 100.000 habitantes. No mesmo ano, entre os dados de homicidios nas
Américas, o Brasil ocupou a 92 posi¢do no ranking (OMS, 2016).

No contexto nacional, segundo informacdes divulgadas pelo Instituto Sangari,
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adaptadas por Chagas (2014), entre as regides metropolitanas do Brasil que apresentaram as
maiores variagdes nas taxas de homicidios no periodo de 2000 a 2010, a regido de Belém foi a
22 colocada n ranking, apresentando uma variacao de 383,5%.

Nessa perspectiva, o artigo justifica-se pela necessidade de compreender como se da a
distribuicdo da criminalidade violenta nos bairros de Belém, Para, Brasil, possibilitando,
assim, estabelecer indicadores de criminalidade violenta, levando em consideragéo o tamanho
populacional e a penalizacdo do crime, podendo fornecer subsidios aos 6rgdos de seguranca
municipal e estadual, de maneira colaborativa a elaboracdo de estratégias para a reducdo da
criminalidade violenta na capital paraense. Nessa perspectiva, 0 objetivo do estudo é
compreender como se d& a distribuicdo da criminalidade violenta nos bairros de Belém, Par3,
Brasil, nos anos de 2017 a 2019.

2. O espaco Urbano e a Criminalidade Violenta

Nos ultimos anos foi possivel observar as crescentes taxas da criminalidade violenta
nas cidades contemporaneas, as quais se tornaram um dos maiores problemas para o
desenvolvimento social e econdmico do pais, devido os gastos publicos empregados e a
relevancia social do tema na atualidade (PROCOPIO; TOYOSHIMA, 2017). Nesse contexto,
€ necessario compreender os crimes violentos abordados no estudo, bem como, as
caracteristicas que estdo associadas a violéncia e a criminalidade nas cidades brasileiras e,
posteriormente aos bairros de Belém.

De acordo com Paraiba (2013), a definicdo dos Crimes Violentos Letais Intencionais
(CLVI), foi realizada pelo Ministério da Justica no ano de 2006 com o objetivo de agregar
crimes socialmente relevantes que tenham o resultado morte. Dessa forma, passaram as ser
contabilizados nas estatisticas oficiais de mortes no Brasil os crimes de homicidio, lesdo
corporal seguida de morte, latrocinio, estupro seguido de morte entre outros (PARAIBA,
2013).

Segundo Chagas (2014) para compreender a relacdo entre violéncia e criminalidade, é
imprescindivel que se faca uma abordagem a respeito da producdo do espago urbano e o
processo de periferizagdo, bem como, o conhecimento sobre territorio, pois € a partir dele que
se formam as relacbes de poder e, consequentemente, zonas de tensdo, culminando em
determinados crimes a partir da disputa pelo territorio.

Para Melo (2012) a especulagdo imobilidria ¢ um fendmeno que acarreta na ocupagao

de areas periféricas, onde pessoas com baixo poder aquisitivo passam a residir em ambientes
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desvalorizados, com péssimas estruturas e abandono do Estado, dando inicio ao processo de
periferizacdo. Dessa forma, Chagas (2014) ressalta que fatores como a exclusdo social,
pobreza e favelizacdo sdo caracteristicas encontradas em areas periféricas, tornando-se
ambiente propicio ao desenvolvimento da violéncia e criminalidade. No contexto especifico
da cidade de Belém, com o advento da ocupacdo da Amazénia a partir da construcdo da
rodovia Belém-Brasilia, a producdo e a ocupacdo do seu espaco urbano, assim como o
processo de urbanizacdo de outras cidades brasileiras, ndo ocorreu de forma organizada,
promovendo, portanto, a criacdo de bairros periféricos sem a minima estrutura, 0s quais séo
marginalizados e segregados pelo poder publico (LEFEBVRE, 2001). Logo, o territorio €
definido como o reflexo de variaveis sociais e, portanto, nos bairros periféricos, refletem as
desigualdades, a pobreza e a péssima qualidade de vida, tornando a violéncia resultado da
interacdo entre as variaveis sociais do territorio, produzindo, assim, a territorialidade violenta
(CHAGAS, 2014).

Para compreender a territorialidade da violéncia, Raffestin (1999) ressalta que néo
existe vazio de poder. Nesse contexto, as areas em que nao ha presenca do estado, 0s agentes
tendem a se territorializar, passando a disputar o controle do territério formando zonas de
tensdo ou areas vermelhas, pois, onde ha fragilidade no poder exercido pelo estado, a
violéncia se torna eminente (ARENDT, 2011). Portanto, presume-se que a auséncia do estado
e a territorializagdo de agentes que disputam o poder, tornam as periferias como ambiente
propicio as praticas ilegais, principalmente, o trafico de drogas.

De acordo com Corréa e Lobo (2019) no contexto das disputas territoriais no espacgo
urbano, o tréfico de drogas, além da vulnerabilidade social, € um fator que interfere nas taxas
de homicidios, pois, € comum a ocorréncia de homicidios como forma de controle territorial
para garantir a permanéncia e a distribuicdo do comércio das drogas. Além disso, Couto
(2014) esclarece que também fazem parte desse panorama de homicidios na cidade de Belém,
0 acerto de contas e a execucdo de ladrdes que praticam roubos em areas dominadas por
traficantes. Couto (2014) destaca, ainda, que a localizagdo geografica da cidade de cidade de
Belém facilita a circulagcdo do comercio ilicito das drogas, tendo importantes rotas terrestres,
fluvial e aérea.

No estudo realizado por Corréa e Lobo (2019), no ano de 2013 a 2015, as taxas de
homicidio da capital convergiram para os bairros periféricos devido as condigdes

socioeconémicas desiguais, além do estabelecimento do comércio ilegal de drogas, o qual,
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permanecer no poder do territdrio devido auséncia do estado, a partir da violéncia empregada,
contribuindo para os indices de criminalidade violenta em Belém do Para.

Conforme informacdes divulgadas pelo governo do Estado do Para, no ano de 2017,
foram registrados no Municipio de Belém, 877 homicidios, previsto no Artigo 121 do Cddigo
Penal como matar alguém (PARA, 2020a). No mesmo ano, a capital paraense realizou 52
registros de latrocinio, isto é, roubo seguido de morte, o qual, segundo o Artigo 157, 8 3° do
Codigo Penal Brasileiro prevé aumento de pena (PARA, 2020b). Ainda no ano de 2017,
Belém registrou 15 ocorréncias do crime lesdo corporal seguida de morte, isto €, ofender a
integridade fisica de alguém, produzindo o resultado morte, previsto no Artigo 129, § 3° do
Codigo Penal Brasileiro (PARA, 2020c).

Nesse contexto, observa-se que a criminalidade violenta se apresenta de diversas
formas nos bairros de Belém. Portanto, a compreensao espacial da criminalidade nos bairros
da capital paraense é imprescindivel para a seguranca publica do estado. Dessa forma, o
conhecimento de indicadores que possibilitem informac6es aos 6rgaos de seguranca publica
do estado a respeito da criminalidade violenta, mostra-se uma importante ferramenta para

subsidiar a formulacéo de estratégias eficientes criminalidade violenta nos bairros de Belém.

3. Metodologia

E um estudo de carater quantitativo exploratorio realizado em 68 bairros de Belém do
Para, o qual detém uma populacdo de aproximadamente 1.499.641 habitantes na capital,
demarcando uma area de aproximadamente 1.059,466 km?2 (IBGE, 2020). Os dados utilizados
no estudo foram extraidos do Sistema Integrado de Seguranca Publica (SISP) e
disponibilizados por meio da Secretaria Adjunta de Inteligéncia e Analise Criminal (SIAC) a
partir dos Registros de Boletim de Ocorréncia (B.O.P.). Para atender aos objetivos propostos,
foram utilizadas as seguintes varidveis referentes aos crimes violentos: (i) homicidio doloso;
(ii) latrocinio e (iii) lesdo corporal seguida de morte, ocorridos nos bairros de Belém do Par3,
nos anos de 2017, 2018 e 2019. Para a determinacdo dos indicadores de criminalidade
violenta para os bairros de Belém, realizou-se a coleta dos dados populacionais a partir das
informacdes disponibilizadas pelo IBGE (2018).

Inicialmente, foi utilizada a técnica estatistica analise exploratoria de dados,
constituindo-se como a etapa inicial de um estudo amplo, para compreender e relacionar
variaveis a partir da objetividade, permitindo também, sua sintetizacéo e descri¢do a partir da
confeccdo de gréaficos, tabelas e medidas de sintese (BUSSAB; MORETIN, 2017).
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Posteriormente, para mensurar a criminalidade violenta por bairro de Belém, Pard, Brasil,
utilizou-se o método proposto por Regateiro et al. (2021), para obter a Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para Bairro (TCVMBPPB) para 0s crimes
de homicidio, latrocinio e lesdo corporal seguida de morte. Para avaliacdo dos scores obtidos
por meio do Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada por Bairro (ICVMBDPPB), utilizou-se a escala de avaliagdo conforme a Figura 1
(REGATEIRO et al., 2021).

Figura 1 — Escala de Avaliacdo da Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada para Bairro e do indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada para Bairro.
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Fonte: Regateiro et al. (2021).

Para apresentar os niveis de criminalidade violenta nos bairros de Belem, Para, Brasil,
utilizou-se a distribuicdo espacial por meio de ferramentas de Sistemas de Informacéo
Geograficas (SIG) a partir do software ARCGIS Geostatistical Analyst, o qual permite o
gerenciamento espacial e armazenamento textual e geométrico dos dados utilizados
(CAMARA, 2005).

4. Resultados e Discussao

Na Figura 1, observa-se a quantidade de bairros de Belém, Para, Brasil, por nivel de
criminalidade violenta nos anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a partir do Indice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairro
(ICVMBDPPB). Nela, verifica-se que a maioria dos bairros de Belém apresentam indices
muito baixo ou baixo de criminalidade violenta no periodo estudado (Figura 1). Evidencia-se,
ainda, que no ano de 2019, houve um aumento na quantidade de bairros com niveis muito
baixo e médio de criminalidade violenta (Figura 1). Além disso, verificou-se que periodo
estudado, houve a presenca constante de 7 (sete) bairros com nivel muito alto de

criminalidade violenta (Figura 1).
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Figura 2 — Quantidade de bairros de Belém, Par4, Brasil, por nivel de criminalidade violenta,
para os anos de 2017, 2018 e 2019, obtido a partir do Indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairro.
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Fonte: Construcdo dos Autores.
Nota: Escala ICVMBDPPB: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 — Alta;
0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

A Tabela 1, apresenta os escores de criminalidade violenta e variagdo (%) para Belém
e para 0s 7 (sete) bairros mais violentos, nos anos de 2017, 2018 e 2019, segundo o
ICVMBDPPB. Nota-se que durante todo o periodo ndo houve variacdo nos bairros que
compdem o quadro com os maiores indicadores de criminalidade violenta, todos apresentando
indicadores de “criminalidade violenta muito alta”, em todo o periodo do estudo e, muito
acima dos valores dos escores do municipio de Belém. Além disso, nota-se que Belém
apresentou de forma global uma reducdo na criminalidade violenta (-10,18%), em 2018,
comparada com 2017, mas nestes 7 (sete) bairros houve um comportamento inverso, ou seja,
houve aumento da criminalidade violenta (Tabela 1). Em 2019, Belém continuou
apresentando reducdo na criminalidade (-19,18%), em relacdo a 2018, mas mesmo havendo
reducdo na criminalidade nestes 7 (sete) bairros, ndo foi suficiente para que neles a

classificacdo da criminalidade violenta ndo fosse mantida como muito alta (Tabela 1).
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Tabela 1 — Escores de criminalidade e variacao (%) para Belém e bairros (7 mais violentos),
anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a partir do Indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro.

Bairro Ano Variagédo (%)

2017 12018{2019|2017-2018 |2018-2019
Guanabara-Belém | 0,84| 0,99 0,86 17,69 -13,40
Aura 0,81( 0,91 0,86 12,21 -5,51
Chapéu Virado 0,78 0,89 0,82 15,31 -7,86
Aeroporto 0,77| 0,89| 0,86 15,51 -3,86
Murubira 0,77( 0,89/ 0,83 15,46 -7,35
Natal do Murubira | 0,77| 0,89| 0,82 15,30 -7,76
Sucurijuquara 0,77| 0,89| 0,82 15,30 -7,76
Belém 0,28| 0,25| 0,21 -10,18 -19,181

Fonte: Construcéo dos Autores.
Nota: Escala ICVMBDPPB: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 — Alta;
0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

Em homenagem a baia de Guanabara no Rio de Janeiro, o bairro Guanabara detém
uma populacdo de aproximadamente 1.919 habitantes onde a maioria reside em casa prépria,
porém, é possivel identificar que algumas pessoas residem em locais improvisados (BELEM,
2020a). Além disso, a maioria das residéncias ndo conta com servicos de &gua tratada e
esgoto, utilizando-se de fontes secundarias como pogo, nascentes e fossa séptica (BELEM,
2020a). Outro problema encontrado no bairro € o despejo irregular do lixo produzido em
terrenos baldios, rio ou mar (BELEM, 2020a).

Localizado as margens do Rio Aurd e proximo a um aterro sanitéario, o bairro Aurd,
tem populagdo de aproximadamente de 1600 habitantes, cujas moradias em sua maioria sao
proprias, mas ressalta-se que quase metade ndo tem acesso a &gua tratada, nem possuem
tratamento de esgoto e coleta regular de lixo (BELEM, 2020b).

A forca do vento em uma das praias da ilha de Mosqueiro, capaz de virar a aba dos
chapéus de seus frequentadores, originou 0 nome do bairro Chapéu Virado, o qual detém uma
populacdo de aproximadamente 1.139 habitantes, dos quais a maioria reside em casa propria
(BELEM, 2020c). No entanto, a maioria dos domicilios de Chapéu Virado ndo tem acesso a
4gua tratadas, utilizando-se de poco ou outras fontes (BELEM, 2020c). Além disso, apenas 7
domicilios descartam o lixo produzido em terrenos abandonados (BELEM, 2020c).

As tribos Moribiras, as quais iniciaram a ocupacao praiana de Mosqueiro e a nascente
do rio Murubira, originaram o nome do bairro Murubira, caracterizado por uma regido

comercial de alto padréo, evidenciado pelas orlas e casas de veraneio de alto padrdo (BELEM,
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2020d). Detém uma populagdo de 1.519 habitantes, onde a maioria se concentra em
ocupacOes irregulares, as quais tem acesso as areas de mata e rios, facilitando, portanto, a
permanéncia da criminalidade, visto que o local é propicio a rotas de fugas estratégicas
(BELEM, 2020d).

A partir de reinvindicacdes populares para ocupagdo do antigo espaco aeronautico de
Belém, originou-se o bairro Aeroporto, o qual detém uma populacdo de 1.121 habitantes dos
quais ainda € possivel perceber que muitos residem em ocupacdes improvisadas, dos quais a
maioria ndo conta com servigos de agua tratada, utilizando-se de poco ou outras fontes de
4gua, as quais sdo improprias para consumo (BELEM, 2020e). Além disso, o bairro destaca-
se pela inexisténcia de rede de esgoto e poucos domicilios beneficiados com a coleta regular
de lixo (BELEM, 2020e).

O bairro Natal do Murubira, o qual detém uma populacédo de aproximadamente 1.098
moradores, originou-se a partir da ocupacao irregular de um terreno municipal e teve seu
nome definido a partir da sua localizacao, a qual faz fronteira com o bairro Jardim Natal e o
rio Murubira (BELEM, 2020f). Trata-se de um territério marcado pela auséncia de servicos
publicos e, portanto, propicio ao desenvolvimento da criminalidade (BELEM, 2020f).

O bairro Sucurijuquara, o qual detém uma populacdo de 1.074 habitantes e teve seu
nome originado do Tupi-Guajajara que significa morada de Sucuriju, ¢ uma bairro cercado
por um igarapé e abandonado pelo poder publico, necessitando de politicas infraestrutura,
visto que trata-se de um local de condicdes precarias (BELEM, 2020g).

Diante das caracteristicas apresentadas pelos bairros que permaneceram nas primeiras
posicdes do ranking com altos indices de criminalidade, observa-se problemas basicos de
estrutura onde muitas residéncias ndo contam com servi¢os de saneamento basico. Dessa
forma, as péssimas condicBes urbanas, evidenciada pela auséncia de politicas publicas,
tornam o ambiente propicio para a perpetuacdo da criminalidade, caracteristicas ratificadas
em um estudo realizado por Remédios et al. (2019), o qual indicou que, 0s 7 bairros mais
violentos (Guanabara, Aura, Chapéu virado, Murubira, Aeroporto, Natal do Murubira e
Sucurijuquara) nos anos de 2017, 2018 e 2019, apresentaram indices de urbanizagdo ruim ou
péssimo (REMEDIOS et al., 2019).

A Tabela 2, apresenta os escores de criminalidade violenta para Belém e para os 7
(sete) bairros mais violentos, nos anos de 2017, 2018 e 2019, segundo a Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para Bairro (TCVMBPPB).

Nota-se que durante todo o periodo os bairros apresentam indicadores de “criminalidade
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violenta muito alta”, em todo o periodo do estudo e em todos os crimes estudados e, muito
acima dos escores do municipio de Belém. Vale destacar que o crime de homicidio apresenta
reducdo em 2019 em todos 0s bairros e, consequentemente em Belém (Tabela 2). Ja o crime
de Latrocinio apresenta aumento em quase todos 0s bairros a excecéo é o bairro Guanabara,

que teve reducdo minima de 0,01 em seu escore (Tabela 2).

Tabela 2 — Escores de Criminalidade de Homicidio; Latrocinio e Lesdo Corporal para Belém
e bairros (7 mais violentos), para os anos de 2017, 2018 e 2019, obtidos a partir da Taxa de
Criminalidade Meédia Bayesiana Ponderada Padronizada para Bairro.

Bairro Homicidio Latrocinio Lesdo Corporal

2017 | 2018 | 2019] 2017 | 2018 | 2019 2017 | 2018 | 2019
Guanabara 0,96 0,98| 052| 0,79| 1,00| 0,99] 0,88 | 1,00| 1,00
Aura 1,00| 1,00| 053] 0,69| 0,88| 0,98| 1,00| 0,88 | 0,99
Chapéu Virado 0,93| 0,94| 051| 0,69| 0,88| 0,94] 0,88| 0,88| 0,93
Murubira 0,92 0,94| 052| 0,69| 0,88| 0,94] 0,88 | 0,88| 0,93
Aeroporto 0,92 0,94| 051| 0,69| 0,88| 1,00] 0,88 | 0,88| 0,93
Natal do Murubira | 0,92| 0,93| 0,50| 0,69| 0,88| 0,94| 0,88| 0,88 | 0,93
Sucurijuquara 0,92 0,93| 0,50| 0,69| 0,88| 0,94] 0,88 | 0,88| 0,93
Belém 0,23| 0,27| 0,26 0,31| 0,27| 0,18] 0,25| 0,13 0,19*

Fonte: Construcdo dos Autores.
Nota: Escala ICVMBDPPB: 0 a 0,10 — Muito Baixa; 0,11 a 0,20 — Baixa; 0,21 a 30 — Média; 0,31 a 0,50 — Alta;
0,51 a 1,00 Muito Alta (REGATEIRO et al., 2021).

As Figuras 3, 4 e 5, apresentam 0s mapas com a classificacdo da criminalidade dos
bairros de Belém, Par4, Brasil, obtidos a partir do indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairro, para os anos de 2017, 2018 e
2019. A partir delas, é possivel observar que os bairros Chapéu Virado, Murubira, Aeroporto,
Natal do Murubira e Sucurijuquara, 0s quais apresentaram indices muito altos de
criminalidade violenta, pertencem a Ilha de Mosqueiro, a qual apresenta uma populacéo de
50.000 habitantes e localiza-se a 70 km de Belém (IBGE, 2020; RIBEIRO et al., 2013). A ilha
de Mosqueiro, subordinada administrativamente a capital Belém, tem como principal fonte de
renda o turismo, apresentando uma area de aproximadamente 212 km?2 dos quais, 17 km séo
de praias de agua doce, tornando-se um dos lugares mais procurados em épocas de veraneio
(IBGE, 2020; RIBEIRO et al., 2013). Além disso, os bairros Guanabara e Aurd, 0s quais
apresentaram indices muito altos, possuem uma distancia de aproximadamente 8 Km e
localizam-se na na parte continental da capital paraense (IBGE, 2020; RIBEIRO et al., 2013).

Em relacdo aos bairros de Belém, o estudo realizado por Chagas (2014), mostrou a

diferenga entre o numero de homicidios em um bairro elitizado e um bairro periférico de
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Belém, onde constatou-se, a partir de informacGes disponibilizadas pelo SIAC, que no bairro
elitizado, nos anos de 2011, 2012 e 2013, houve apenas 1 homicidio por ano, enquanto que no
bairro periférico a variacdo de homicidios no mesmo periodo oscilou entre 29, 50 e 35
homicidios por ano. Esta diferenca exorbitante entre os homicidios ocorridos em bairros
periféricos e elitizados, além de outros fatores, associa-se aos indicadores de vulnerabilidade
social o qual, Trindade (2019) destaca que no periodo de 2017, o Indicador de
Vulnerabilidade Social (IVS) padronizado para o Municipio de Belém, alcancou a taxa de
84,41, indicando que no municipio existe uma alta vulnerabilidade social.

Figura 3 — Mapa com a classificagdo da criminalidade dos bairros de Belém, Para, Brasil, a
partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizado para
Bairro, ano 2017.

Bairros de Belém
Legenda Runking 7 Maiores
1CVMBDPPE ' 2017

] o-wwr et manor | | - Guanabasa-Bekém
CJun-umaive | 2-Aurd

[ exv-oseivetin | 3~ Chapéu Virde
| R 4 - Acroparto

5 - Murubira
I st - 10w v b o Maruibia

[ vt Baderon 7+ Sucurijuguan
S0 Limite Musicipal

5 Hutrografia

Darum: GCS_SIRGAS 2000

Fonte: SIAC/SEGUP-PA

Elaborayo: Huga Regateiro: Edson Ramoes
¢ Joyce Sowza

Execugdos Soyce Souza

Data: Dezembro, 2020,
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Ainda no contexto especifico de Belém, no estudo realizado por Corréa e Lobo (2019),
levando em consideracdo a vulnerabilidade social especifica dos bairros de Belém,
relacionadas aos homicidios, renda, trafico de drogas e outras variaveis, verificou-se que as
menores taxas de homicidio foram verificadas em bairros elitizados como Umarizal (11,7),
Batista Campos (12,9) e Nazaré (13,5), enquanto que os bairros periféricos alcancaram as
maiores taxas de homicidios, sendo os dois maiores Bengui (138,3) e Cabanagem (169,8).
Quanto aos moradores que recebem até meio salario minimo, verificou-se que o bairro Nazaré
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concentra 0 menor numero de residentes com renda inferior, totalizando apenas 4,7, enquanto
que o Barreiro (53,9) apresentou o maior numero de residentes que sobrevivem com uma
renda de até meio salario minimo (CORREA; LOBO, 2019).

Figura 4 — Mapa com classificacdo da criminalidade dos bairros de Belém, Para, Brasil, a
partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por
Bairro, ano 2018.
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Segundo Chagas (2014), a auséncia deixada pelo estado em determinadas areas, torna
0 ambiente propicio a territorializacdo de novos agentes, 0s quais se aproveitam da
ineficiéncia do estado para obter o controle do territorio a fim de desenvolver atividades
ilicitas como tréafico de drogas, tornando o territério marcado pela violéncia. Nesse contexto,
ainda no estudo de Corréa e Lobo (2019), o qual investiga as associa¢fes a vulnerabilidade
social nos bairros de Belém, na variavel que investiga o nimero de casos de trafico de drogas
por bairro, verificou-se que 8 bairros, todos periféricos, apresentaram taxas maiores que 100
casos a cada 100.000 habitantes.

Na Figura 4, percebe-se que houve uma diminuicdo nos indices de criminalidade
violenta para a maioria dos bairros de Belém no ano de 2019. Para explicar essa diminuig&o,
destaca-se que o Estado do Pard em maio de 2018 registrou 366 ocorréncias de CVLI,

enquanto que no mesmo més em 2019 o nimero reduziu para 274 ocorréncias (PARA,
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2020d). No ano de 2020, no primeiro semestre, o Para foi o segundo estado que mais reduziu
a criminalidade violenta, representando uma queda de 24% quando comparado ao primeiro
semestre de 2019 (PARA, 2020e). Para tal feito, o Estado do Para, desde o ano de 2019, tem
investido nas acdes ostensivas, bem como, na prevencdo da criminalidade violenta a partir de
investigacdo qualificada e trabalhos de inteligéncia (PARA, 2020e). Contudo, é importante
destacar que apesar da redugdo da criminalidade violenta nos bairros de Belém, as
desigualdades e a vulnerabilidade social ainda sdo caracteristicas marcantes do territério
belenense, tornando o ambiente propicio ao desenvolvimento e perpetuacdo da criminalidade
violenta (SOUZA, 2008). No contexto especifico dos 7 bairros que apresentaram 0s maiores
indices de criminalidade violenta, € importantes destacar que, com exce¢do do bairro
Guanabara, o qual apresentou IDH alto para educacdo, renda e longevidade, os demais bairros
apresentaram médios e baixos IDH’s para as mesmas variaveis.

Figura 5 — Mapa com classificacdo da criminalidade dos bairros de Beléem, Pard, Brasil, a
partir indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para
Bairro, ano 2019.
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5. Conclusdo

A partir do objetivo do estudo, caracterizado pela compreensdo da distribuicdo da

criminalidade violenta nos bairros de Belém, nos anos de 2017, 2018 e 2019, observou-se que
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em todo o periodo estudado, a maioria dos bairros apresentou indices baixo ou muito baixo de
criminalidade violenta. No entanto, nos mesmo periodo, 7 bairros da capital paraense
permaneceram com altos indices de criminalidade violenta.

Dos bairros mais violentos, a maioria pertence a llha de Mosqueiro, a qual tem como
fonte de renda o turismo que se fortalece nas épocas de veraneio, e apenas dois bairros
localizam-se na parte continental de Belém. Em relagdo a criminalidade violenta, verificou-se
algumas caracteristicas que podem estar relacionadas aos altos indices apresentados por
alguns bairros, relacionados ao trafico de drogas, saneamento e urbanizacdo precérios, além
dos IDHs para educacdo e longevidade que se mostraram baixos. Nesse contexto,
identificaram-se as caracteristicas da criminalidade violenta nos bairros da capital paraense.
Dessa forma, a partir dos resultados encontrados, espera-se que 0S mMesmOoS possam Ser
utilizados como subsidios aos gestores dos sistemas de seguranca publica paraense na
elaboracdo de estratégias visando a diminui¢do da criminalidade violenta no Municipio de

Belém e, principalmente, nos bairros destacados com maiores indices de criminalidade.
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CAPITULO 3 - PRODUTO E PROPOSTAS DE INTERVENCAO

3.1. Produto

Manual 1 — Como obter o indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada

Padronizada para Municipio - http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585837

Como obter o indice de Criminalidade
Meédia Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada para Municipios
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1 Apresentacao

Este manual é fruto da pesquisa desenvolvida pelo
Coronel da Policia Militar do Estado do Para Hugo Alexandre
Santos Regateiro, no Programa de Pos-Graduacao em
Seguranga Publica, do Instituto de Filosofia e Ciéncias
Humanas, da Universidade Federal do Para, sobre o
procedimento metodologico estatistico bayesiano para avaliar a
criminalidade de municipios. O seu objetivo é apresentar o
passo a passo para obtencao do Indice de Criminalidade
Bayesiana  Duplamente Ponderada  Padronizada  para

Municipios.

2 Local Exemplo do Estudo

O manual foi desenvolvido tomando como exemplo os 144
municipios do estado do Para, situado na regiao Norte do pais,
abrangendo uma area total de 1.247.955,24 km? e uma
populacao estimada de 8.366.628 habitantes em 2017 (IBGE,
2018). Belém € a capital do estado, com cerca de 1.400.000

habilitantes e ocupa o 12° municipio mais populoso do pais.




Figura 1- Mapa do Estado do Para, Brasil, 2021.
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3 Distribuicao de Frequéncias da Populacao
Paraense

Distribuicao de frequéncias é uma série cujos dados estao
agrupados em subintervalos do intervalo que esteja sendo
observado (PRAZERES, 1996, p. 128). Para obtencao da
distribuicao de frequéncias para a populagdo dos municipios
paraenses, sao realizados 4 passos.

1° Passo: Fazer o Rol

De acordo com Prazeres (1996, p. 365), o rol € arranjo, em
ordem de frequéncia crescente ou decrescente, do conjunto de
dados numeéricos. Para o exemplo em questido, o consiste em

organizar os dados populacionais dos 144 municipios em forma
de Rol, ou seja, ordena-los de forma crescente (Tabela 1).
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2° Passo: Determinar a Amplitude Total (AT)

A amplitude total é a diferenca entre o maior valor e o
menor valor de uma caracteristica observada quantitativamente
(PRAZERES, 1996, p. 27). Inicialmente, identifica-se o valor
maximo e o valor minimo da quantidade populacional dentre os
144 municipios paraenses e, em seguida, encontra-se a
Amplitude Total (AT) por meio da diferenca entre o maior e o

menor valor populacional, utilizando

AT = Valor maximo — Valor minimo
AT = 1.446.042 — 3.233 = 1.442.809

3° Passo: Determinar Quantidade de Classes (k)

Classes sao agrupamentos com limites especificados de
valores de observacoes individuais (PRAZERES, 1996, p. 72). A
determinacao da Quantidade de Classes (k) da populacédo pode
ser realizada de varias formas, as mais usuais sao: (i por meio
do método de Sturges, o qual € indicado para valores maiores
de n, (i) pelo método da vn o qual é indicado para valores
maiores ou iguais a 25 e (i) pela experiéncia do pesquisador
(BUSSAB; MORETTIN, 2017).
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(i) Determinacdo da quantidade de classes (k) pelo método
de Sturges

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirao os 144

municipios paraenses, pelo critério de Sturges, é determinada
por
k= 143,322 X log(N® de Municipios)

= 14 3,322 X log(144) = 8 classes

(i) Determinacao da quantidade de classes (k) pelo método
de \n

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirao os 144
municipios paraenses, utilizando a raiz quadrada de n é dada

por

k = /N2 municipios = V144 = 12 classes

4° Passo: Obtencao do Intervalo de Classe (h)

Prazeres (1996, p. 225), intervalo de classe ¢ a amplitude
de uma classe, ou seja, € a diferenca entre o maior valor (Limite
Superior da Classe) e o menor valor (Limite Inferior da Classe)
de uma classe. O comprimento ou a amplitude que deve ter o
Intervalo de Classe (h) € obtido dividindo-se a Amplitude Total
(AT) pelo Numero de Classes (k). Neste trabalho sera utilizado o

valor k obtido a partir da formula de Sturges, isto é, k= 8.




1.442.809
=

= 180.351

3.1 Construcao da Distribuicio de Frequéncias do
Quantitativo Populacional dos Municipios Paraenses

Para construir a distribuicao de frequéncias do
quantitativo populacional dos municipios paraenses, o primeiro
valor da primeira classe, denominado Limite Inferior da Classe
(LIC - ciasse), € constituido pelo menor valor do rol, ou seja, LIC;-
cusse = 3233. Ja o segundo valor da primeira classe,
denominado Limite Superior da Classe (LSCi+ ciasse), €
constituido pela soma do menor valor do rol ao resultado do

Intervalo de Classe (h), isto €,
LSCiu classe = LIC aclasse + h = 3233 + 180.351 = 183.584.

Para as demais classes, na construcao dos Limites
Inferiores das Classes, somam-se Limites Inferiores das Classes
Anteriores +1, ou seja, LSC da classe anterior +1. E na construcao
dos Limites Superiores das Classes somam-se Limites Inferiores
da Classe Atual ao Intervalo de Classe (h), ou seja, LIC da classe
amal + h. Por exemplo, os LIC e LSC para a segunda classe sao,

respectivamente, dados por
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LICys classe = LSCys classe + 1 = 183.584 + 1 = 183.585

e

LSCy: ctasse = LIC2s grasse + h = 183.585 + 180.351 = 363.936

Tabela 2. Distribuicdo de Frequéncias do Quantitative Populacional dos
Municipios do Estado do Para, 2016.

Quantidade
Classe (k) Faixa de Populacao de
~ _______ Municipios
A 3233 a 183.584 12
B 183.585 a 363.936 28
C 363.937 a 544288 30
D 544.289 a 724640 29
E 724.641 a 904.992 29
F 904.993 a 1.085.344 12
G 1.085.645 a 1.265.996
H 1.265.997 a 1.446.348

Fonte: Autores, 2021,

Muitas vezes o Numero de Classes (k) e o Intervalo de
Classes (h), sao determinados pela experiéncia do pesquisador.
Por exemplo, imagine que vocé tem as notas de uma prova de
200 alunos, entao a raiz quadrada de 200, isto &, k = raiz {200)
= aprox. 14 classes, mas o pesquisador experiente pode

determinar que sejam apenas 5 classes, por exemplo,
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Tabela 3. Distribuicao de Frequéncias das Notas de 200 alunos.

Classes (k) Notas dos Alunos Quantidade

A
B
C
D
E

0,0
2,1
4,1
6,1
8,1

a

D oe

2.0
4,0
6,0
8.0
10,0

20
40
80
40
20

Fonte: Autores, 2021,

A partir da experiéncia dos pesquisadores determinou-se

novos Intervalos de Classe (h), na construcao da distribuicdo de

frequéncias para a populacao dos municipios paraenses.

Tabela 4. Distribuicao de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Municipios do Estado do Para, 2016, com Critérios do Pesquisador.

Quantidade
Classes (k) Faixa Populacional de
Municipios
A 3.000 a 9.999 12
B 10.000 a 19.999 28
C 20.000 a 29,999 30
D 30.000 a 49.999 29
E 50.000 a 99.999 29
F 100.000 a 199.999 12
G 200.000 a 499.999 2
H 500.000 a 1.500,000 2

Fonte: Autores, 2021,
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4 Obtencao do parametro cx

Calcula-se o valor do parametro cx para a k-ésima classe, a

partir de

média de populacdo da classe k

P
™ média de populagio da Gltima classe

Na Tabela 4, pode-se observar que a primeira classe e a
ultima classe sao constituidas, respectivamente por 12 e 2
municipios paraenses. A Tabela 5 apresenta os municipios
paraenses que constituem a primeira classe ¢ a ultima classe
da Tabela 4 e, seus respectivos quantitativos populacionais,

para o ano de 2016.

Tabela 5, Quantidade Populacional dos 12 Municipios do Estado do Para
que Constituem a primeira Classe da Tabela 4, 2016.

Classe N° Municipio Populacao Total

1 Bannach 3.233

2 Pau D'Arco 5.436

3 Sapucaia 5.678

4 Sao Joao da Ponta 5.884

S Santarém Novo 6,482

- 6 Faro 7.168
3 7 Abel Figueiredo sy BLITR

8 Brejo Grande do Araguaia 7.206

9 Palestina do Para 7.404

10 Peixe-Boi 7.867

11 Magalhaes Barata 8.298

12 Santa CruzdoArari  9.635

- 143 Ananindeua 510.834 :
8 144 Belém 1.446.042 ]956876

Fonte: Autores, 2021,
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Os valores médios de populacdo da primeira e da classe da

Tabela 4, sao dados, respectivamente, por

_ 81.470
Kie1 = —5— = 6.789,2

1.956.876

Xig = = 978.438,0.

Logo, o valor do parametro ¢x para a 1° classe é

67892
k=1 5784380

Tabela 6. Distribuicao de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Municipios do Estado do Para, Média de Populacao e Parametro ¢k, 2016.

= 0,007.

Cm Faixa Populacional Qu”:it:d“k Mbdin'de Ck

(k) Municipios FoPulagdo

A 3.000 a 9.999 12 67892 0,007
B 10.000 a 19.999 28 15.1324 0,015
c 20000 &  29.999 30 26.022,1 0,027
D 30.000 a  49.999 29  37.288.3 0,038
E 50.000 a  99.999 20 63.1559 0,065
F 100.000 a  199.999 12 132.3652 0,135
G 200.000 a  499.999 2 280.680,5 0,287
H 500.000 a 1.500.000 2 978.438,0 1,000

Fonte: Autores, 2021,
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5 Taxa de Criminalidade por Crime

A Taxa de Criminalidade de cada tipologia criminal é
calculada por 100 mil habitantes, exceto para a tipologia roubo
de veiculo, na qual é utilizada a frota veicular por 100 mil
veiculos no calculo da taxa. Dessa forma, o calculo Taxa de

Criminalidade é dado por

N¢ de Ocorrénciasj;
%X 100.000

G = Populagao ou Frota;

onde TC; a Taxa de Criminalidade para o crime j no municipio i,
por exemplo, considere o crime furto para o municipio de
Bannach no ano de 2016, sabe-se que a populacdao de Bannach
em 2016 é 3233 habitantes (Tabela 1) e houveram 4 furtos em
2016 (PARA, 2020), assim Taxa de Criminalidade para o crime

furto no municipio de Bannach é

4
TCFurto,Bannach = @3— x 100.000 = 123,72.

A Tabela 9 do Apéndice A apresenta a quantidade
populacional, quantidade e Taxa de Criminalidade para furto,
homicidio, latrocinio, lesao corporal, roubo e roubo de Veiculos,

por municipio do estado do Para para o ano de 2016.
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6 Taxa de Criminalidade Média Bayesiana por Crime
da k-ésima Classe

A Taxa de Criminalidade Média Bayesiana por crime é

obtida a partir de

Soma das Taxas do Crime j na Classe k
Quantidade de Municipios na Classe k’

TCM Bjk =
onde TCMB;, é a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana do

crime j na classe k.

Tabela 7. Quantidade Populacional e Taxa de Furto. da Primeira
Classe da Tabela 4, por Municipio do Estado do Para, 2016.

Po ao Furto

Classe Ordem Municipio g‘:;g Qdt. Taxa
1 Bannach 3.233 4 123,7
2 Pau D'Arco 5.436 45 827,8
3 Sapucaia 5.678 22 387,5
4 Sao Joao da Ponta 5.884 57  968,7
5 Santarém Novo 6.482 42 6479
A 6 Faro 7.168 6 83,7
7 Abel Figueiredo 7.179 42 585,0
8 Brejo Grande do Araguaia 7.206 10 138,8
9 Palestina do Para 7.404 15 202.6
10 Peixe-Boi 7.867 65 826,2
11 Magalhaes Barata 8,298 73 879,7
12 Santa Cruz do Arari 9.635 38 3944
Total 6.066,1

Fonte: Autores, 2021,

Considere o crime furto para a primeira classe (A) da
Tabela 4 para no ano de 2016, Conforme dados na Tabela 7.
Assim Taxa de Criminalidade Média Bayesiana do crime furto

para a primeira classe é
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6.066,1
TCMBpgyrto,1: classe (4 = T = 505,5.

A Tabela 10 do Apéndice B apresenta a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana dos crimes: furto, homicidio,
latrocinio, lesao corporal, roubo e roubo de Veiculos, por

municipio do estado do Para para o ano de 2016.

7 Taxa de Criminalidade  Média Bayesiana
Ponderada por Crime (1° Ponderacao)

A proporg¢ao representada pela ocorréncia de um crime por
100.000 habitantes é substancialmente diferente entre areas de
grande e pequeno porte. A ocorréncia aleatoria de um crime em
um municipio de pequena populacdo tem grande impacto,
podendo gerar a informagao de que o indice de criminalidade no
municipio € elevado. Para se retirar a hipotese de aleatoriedade,
sobre as estimativas de crimes, aplica-se ‘a Taxa de
Criminalidade Meédia Bayesiana Ponderada (TCMBP) para o

grupo dos 144 municipios.

Conforme proposto por Marshall (1991), a remoc¢ao da
hipotese de aleatoriedade sobre as estimativas dos delitos é
calculada pela Taxa de Criminalidade Meédia Bayesiana
Ponderada (TCMBP), a qual consiste em duas formas de
ponderacao: (i) constante (¢) entre O (zero) e 1 (um) e (i)

constante complementar de ¢ multiplicado pela taxa média dos
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delitos em municipios de mesmo porte. A Taxa de

Criminalidade Média Bayesiana Ponderada é dado por

TCMBP;; = ¢ X TCji + (1 — ¢x) X TCMBy

sendo TCMBP; a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada (estimativa corrigida do total de ocorréncias
registradas) do crime j no municipio § TC; € a Taxa de
Criminalidade do erime j para o municipio ;; TCMBy;, € a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana para o crime j na classe k; ¢;, €
o parametro que amortece o valor do evento ocorrido na classe
k. Por exemplo, considere a obtencao da Taxa de Criminalidade
Média Bayesiana Ponderada para o crime furto para o

municipio de Bannach no ano de 2016. Assim, tem-se que

TCMBPyiir0 ganacn = 0,007 x 123,72+ (1 - 0,007) x 505,51 = 502,86

A Tabela 11 do Apéndice C apresenta a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dos crimes: furto,
homicidio, latrocinio, lesao corporal, roubo e roubo de Veiculos,

por municipio do estado do Para para o ano de 2016.
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8 Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada por Crime
Apos o calculo da TCMBPj;, padroniza-se a referida taxa em
uma escala de 0 a 1. O método de padronizacdo € realizado
para permitir que sejam feitas comparacoes dos resultados em

diferentes periodos. Dessa maneira, a padronizacao é dada por

(TCMBle"TCMBijinimo)
(TCMBP jimiximo—TCMBP jminimo)’

TCMBPP; =

sendo TCMBPF;; ¢ a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada do crime j no municipio i, TCMBPjyime
€ TCMBPj,,4vimo $80 0 menor € maior valores, respectivamente,
de Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dentre
os 144 municipios para o crime j. Assim, sabendo-se que a
partir da Tabela 11, do Apéndice A, TCMBP;nimo = 502,59 €
TCMBPyysximo = 2.746,19, a Taxa de Criminalidade Media
Bayesiana Ponderada Padronizada para o crime furto para o

municipio de Bannach no ano de 2016, é dada por

(502,86-502,59)
(2.746,19-502,59)

TCMBPPryrto,Banach = 0,00.

A Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada varia entre 0 (zero), representando o municipio com a
menor ocorréncia de criminalidade e 1 (um), representando o

municipio com maior ocorréncia de criminalidade. A Figura 2




apresenta como classificar a criminalidade de um determinado
municipio em funcao de um crime, a partir da Taxa de

Criminalidade Média Bayesiana Ponderada Padronizada.

Figura 2 - Escala de Avaliacéo da Taxa de Criminalidade Média
Bayesiana Ponderada Padronizada por Crime para Municipios.

oioo 0.l(|) o.l2o 0,30 0,40 n.lso 0160 0,70 0,80 0190 1,00
| l I I i

Média|  Aha | Muito Alta |

| Muito Baixa | Baixa
Fonte: Autores, 2021.

A Tabela 12 do Apéndice D apresenta os valores (escores),
obtidos a partir Taxa de Criminalidade Meédia Bayesiana
Ponderada Padronizada para os crimes: furto, homicidio,
latrocinio, lesao corporal seguida de morte, roubo, latrocinio e
roubo de Veiculos, por municipio do estado do Para para o ano
de 2016.

9 Obtencao dos pesos por tipos de crimes
praticados no Brasil

Para obter os pesos por tipos de crimes praticados no
Brasil utiliza-se a média das penas minimas de cada crime
baseado Codigo Penal Brasileiro (BRASIL, 1940). Por

exemplo, para o crime furto tem-se que

“Furto, Art. 155 - Subtrair, para si ou para
outrem, coisa alheia movel: Pena - reclusio, de
um a quatro anos, e multa" e “Furto qualificado,
§ 4° - A pena é de reclusao de dois a oito anos, ¢
multa” (BRASIL, 1940).

A média dos tempos minimos das penas ao j-ésimo

crime praticados no Brasil (MTMP) é obtida a partir de
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Soma das Penas Minimas do j — ésimo Crime
Nuamero de Penas do j — ésimo Crime

MTMP; =

Logo, a média dos tempos minimos (em anos) das

penas para o crime furto é

142
MTMPryreo = —— = 1,50.

Os Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil

sao obtidos a partir de

. MTMP,
J ™ Soma de todas as MTMP’

onde P; € o peso atribuido ao j-ésimo crime praticados no Brasil
¢ MTMP; ¢ média dos tempos minimos das penas ao j-€simo
crime praticados no Brasil. Assim, o Peso atribuido ao crime

Furto é dado por

1,50

m - 0,0329

Pes OFrurto =

A Tabela 8 apresenta as Penas em Anos (Faixa, Tempo
Minimo e Média dos Tempos Minimos) e os Pesos atribuidos por

tipo de crime praticados no Brasil.
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Tabela 8. Penas em Anos (Faixa, Tempo Minimo e Média dos Tempos
Minimos) e Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil, 2020,

Pena em anos Peso dos
Crimes
Crime Média dos
Faixa :::;:; Tempos
Minimos
l1a4d 1
Furto 2aB 5 1,50 0,0329
svaiay 6 a 20 6
Homicidio Doloso 12 a 30 12 9,00 0,1972
Latrocinio 20 a 30 20 20,00 0,4380
Lesdp Corporal 4a12 4 4,00  0,0876
seguida de morte
4a10 4
Roubo 7 a15 7 5,50 0,1205
Roubo de Veiculos o 218;3 53 5,65 0,1238
6als 6

Total 45,65 1,0000
Fonte: Autores, 2021, a partir do Codigo Penal Brasileiro (Decreto-Lei N° 2.848, de 07 de
dezembro de 1940).
10 indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada do i-ésimo Municipio (2%
Ponderacao)

O calculo do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada do i-ésimo Municipio é
dado por
ICMBDPP; = TCMBPPrursi * Peso Furto + TCMBPPuomicidio

poloso.i % Peso Homicidio Doloso + TCMBPPLatrocinio
x Peso Latrocinio + TCMBPPicsio Carporal - seguida de
mortei X Peso Lesao Corporal seguida de Morte +

TCMBPProuve: * Peso Roubo + TCMBPPgoubo de
veiculo,i X Peso Roubo de Veiculos,

onde TCMBPPrunoi € a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana

Ponderada Padronizada do crime furto do i-ésimo municipio;
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TCMBPPiicmicidio Dolosei € a Taxa de Criminalidade Meédia
Bayesiana Ponderada Padronizada do crime homicidio doloso
do i-éstmo municipio; TCMBPPrarocnioq € a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana Ponderada Padronizada do
crime latrocinio do i-ésimo municipio; TCMBPPLesao Corporal seguida de
Morte,i € @ Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada do crime lesao corporal seguida de morte do i-
ésimo municipio; TCMBPPgoube, € a Taxa de Criminalidade
Média Bayesiana Ponderada Padronizada do crime roubo do i-
ésimo municipio € TCMBPProubo de veiculs, 1 € a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana Ponderada Padronizada do
crime roubo de veiculo do i-ésimo municipio.

Assim, considerando os dados da Tabela 8 € da Tabela 13
do Apéndice D, o valor (escore) do Indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada do
Municipio Bannach, estado do Para, para o ano de 2016, €

dado por

ICMBDPPgannacr = 0,00 x 0,0329 + 0,32 x 0,1972 + 0,45 X
0,4380 + 0,00 x 0,0876 + 0,00 x 0,1205 +
0,05 x 0,1238 = 0,2660.

O Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada varia entre 0 (zero), representando o
municipio com a menor ocorréncia de criminalidade e 1 (um),
representando o municipio com maior ocorréncia de criminalidade. A
Figura 3 apresenta como classificar a criminalidade de um
determinado municipio em funcao do Indice de Criminalidade

Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada.
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Figura 3 - Escala de Avaliacao Indice de Criminalidade Média
Bayesiana Duplamente Ponderada  Padronizada para

Municipios.

0,00 0,00 0,20 030 040 050 060 070 080 090 1,00
| I [ | | | | 1

| Muito Baixa |Baixa |Meédia | Alta | Muito Alta

Fonte: Autores, 2021,

A Tabela 13 do Apéndice E apresenta os valores (escores),
obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada, dos 144 municipios do

estado do Para para o ano de 2016.

A Figura 4 apresenta o mapa dos escores obtidos a partir
do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada dos 144 municipios do estado do Para

para o ano de 2016.
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Figura 4 - Mapa dos escores obtidos a partir do indice de
Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada

Padronizada dos 144 municipios do estado do Para para o ano
de 2016.
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Fonte: Autores, 2021.

A Tabela 14 do Apéndice F apresenta Classificacdo da
Criminalidade dos 144 municipios do estado do Para, em
funcdago do Indice de Criminalidade Média Bayesiana

Duplamente Ponderada Padronizada, para o ano de 2016.
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Apéndice C

Tabela 11, Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dos
Crimes: Furto, Homicidio, Latrocinio, Lesao Corporal, Roubo ¢ Roubo de
Veiculos, por Municipio do Estado do IgggéLQOIQ

o

1 | Bansach 1233 | 502,586 40,86 2493 0.00 64,42

2| P D Arca 5436 | 307,75 4124 1,06 0,00 63,41

3 | Suputcaln 5.678 | 304,60 4134 293 000 G442

41 Sho Judn Sh Pante 5884 | 508,73 41,3 10s 000 68,11

8.} Santarém Nova 0,482 | 504,50 4107 253 0,00 (7]

8 | Farn 7:169 | 502,59 40,86 203 0.00 63,44

7. Ael Figueiredo 7174 | 06,00 21,10 193 0.00 &4 42

8 | Brejo Orande do Araglaia 7,206 | 302,97 872 295 000 64,42

9| Paudostin clo Pars 7,404 | 5004 4123 293 000 04,23
10 | Peive-Hol 7.807 | 507,74 AL,i2 193 000 ah12
11 | Magalbaes Barato B399 | 508,11 40,86 193 0,00 63,47
12 Santa Cruse do Arart 0,634 | 304,74 40,93 | 293 0,00 4 42
13.] Primavera 10.510 | 819,96 42,85 | 1,39 028 7,29
14 | Inhangopt 11,224 | 80G.54 139 D28 69,58
18! Term Alta 11,262 | 508,56 43,37 1.9 0% 91,03
16 | Senadar Joss Parfr 11587 | 804,73 44,01 1,39 0,28 87.62
17 | Colares 117 | 81371 42,50 152 D28 93,26
18 | Pigarm 12,653 | 768,19 43,50 1,30 0,28 87,01
19 ! Cumnra do Norte 12,768 | 190,52 43,37 .39 040 8593
20! (hastiparg 13:142 | 302,7 4204 (5 0,28 8593
21 1 S0 Joho do Aragxin 13,569 | 801,44 4332 129 D28 58,15
22 | Cunid 13763 | 803,01 42,63 139 0D2x B5.93
283 | Vitoris do Kirgu 14,566 | 840,55 23,73 1,60 038 87,95
24 | Nova Nimboteaa 14901 | 804,79 A251 L 028 80,77
28 | Rranil Nodo 14834 | 505,23 43,45 139 018 86,30
26 ! Sa0 Francisco do Purd 13418 | #1067 427 139 028 85,93
27 Majul (San csnpos 15.544 | 201,87 42,60 32 0,28 85,93
28 | foniw 15.563 | 800,38 45,20 (=1 0.2% 57,09
29 | Aveln 15.950 | 795,56 42,50 1,39 n.as 85,93
30 ) Noww Iplxunin 16,032 | 708,06 4395 a9 0,28 80,45
31 | Hom Sesus do Tocanting 16,375 | 800,72 1,39 D28 56,54
32 | Belrersa 17.145 | 300,32 139 D38 85,93
33 | Durém 17,207 | 308,51 LAt 0,25 84,385
341 Sao Cartann de-Odivelan 17.492 [8:5,3) 1,29 0,28 £5.38
38 | Cunonapalis 17.578 | 810,90 157 008 86,75
36 Rio Maria 17,721 | 807 2% 147 028 8593
37 Yo Santn 18 105 | Ri005 £:39 028 B59%
38 Yo 18,250 | 900,00 : 139 .28 8593
39 | Santa Lazia do Pari 19438 | 802,15 43,04 129 0,28 B335
AO | Florestn do Araguiis 10.508 | 803 35 43,04 .39 .28 BT 14
41 | Santa Dirbars do Pard 20,077 | 470,64 3372 202 0,99 91,60
42 1 Sunte Matia dan Barteion 201396 | 340,14 a2 162 586 83,16
43 | Nova Eepernnga do Pirs) 20,927 | 34404 33,29 201 D40 LR i
44 | Bhs Jobo e Pirabas 22,207 | 859,20 32,07 148 D86 B1,10
48 Salvaterra 22740 | 363,95 32,05 248 D46 a5t
46 | Cochivelrn do Arari 22.786 | 851,74 248 086 79,37
47 | Chaven 22621 | 836,08 148 0,86 79,37
A8.| Santa Maria do Farn 24,059 | 447 46 248 46 80,78
49 | Sap Grraldo do Araganin J4.394 | 541,84 248 086 0,40
80 : Sgure 24458 | 570,34 248 097 7957
51 1 S0 Doeniriges o Arpgitiis 24 659 | 840,28 13 45 080 v9.75
B2 | Novo Progrossa 25402 | 963,78 Ja22 270 056 9.7
53 Curradho & None zn2 250 Ny 0164
54 | SAo Sebastiin dn Boa Vietn 21,68 138 D56 79,37
65| Andpul 12,20 289 086 82,53
56 | Agua Axw) do Nurte 31,87 248 6 §1,36
57 | Melgico N 158 PR .57
58 | Murngursim 32,05 148 (A6 80,63
59 | Lamoeiro do Ajary 3154 248 LRT0) 7957
60 | Anajis 2,23 248 86 7937
61 | Maparu Jaua 167 M0 79,37
62 | Maracank 32,20 2,68 D46 #1,19
63 | Bagre JiK3 267 oa6 | 10801 77
64 | Mbe do Rio azo2 158 0495 | 112,50 K355
65 | Praingha 31,74 145 D86 | 104,00 7937
66 | Placas 24T 248 (5,86 | 104,18 £1,39
67 | Panta de Pedray 31,74 145 A6 109,70 .37
08 Yracuateun 22,18 A7 L3 10961 5201
69 | Mocsjube 22,72 2,57 0AN| 15290 84,47
70 | Auirorn do s 29901 | 43743 3706 | 257 0,86 | 100 59 52,64

Fonte: Autores, 2021,
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Tabela 11. Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dos
Crimes: Furto, Homicidio, Latrocinio, Lesao Corporal, Roubo ¢ Roubo de
Veiculos; por Municipio do Estado do Para, 2016 (Continuacio).

‘ [Lenko Corpera |

Ordem | Wanicipio " | Furto_| Bomicidio | Latrociaio | de ¥V
71 | Santo Antomio do Taua M129 | 02578 2848 | .76 0,20 | 110,63 | 5257
72 | Medicilindia 30315 | N7.41 29,03 | 1,76 020 107,82 | AB4D
73 | Bdo Domingos do Capimn MO.0HY | 921,70 28,03 | 188 0.20 | 105,77 | 4092
74 | Deirna do Pard 31057 | 0a1he 7,3 | 1,76 0,00 | 105,39 e
75| nirdandia do Nortre 31,359 | 02542 1,7% 0,20 10794 4811
76,1 Irauia 31,664 | 01762 (I 032 10730 | 40,17
T7.; Conecadla do Pari 31884 | ©19.49 2,00 0,20 | 110,15 ¢ 51,43
T8 | Gurupd 32,040 | 01033 1,76 0,20 | 104,31 | w778
79 | Cachoeimn do Mirid 32,135 | 003,95 1,76 0,20 | 106,59 27,78
80 | Eldoredo dos Carnghs 3780 | 91780 L7 0,20 169,05 50 48
81 | Curralinhi 32831 | 036491 4,76 6,20 | 106,95 4778
82 | Aimeinm 33282 1,76 0.20 | 10749 *4.70
83| Carud dox Curnpda 34853 220 020 122,31 50,57
84 | lgarope-Aca AT.5a7 | 56 0,20 | 109,00 | 40,05
85 | Afua 3507 .76 D20 105,67 AN 78
86 | Tuctumi 37.920 | 92428 1,96 0.20 | 107,57 4R
87 | Curvgs 38,391 | 041,18 196 020 108,52 778
88 | Muand ImO16 | w02 1,96 020 | 108,59 7,78
89 | Domninl do Pard IN6TT | NTT 1,76 0,20 105,65 | Wi
90 | Pucto de Mog 39,256 | 92627 1,70 0.20 | 108,00 | 404
91| Salindpalia 39.228 | 999,55 186 0,20 120,33 47,78
92 | Jncurvackig 41487 | 904,60 1,76 0,20 mu.oﬁ{ 47,78
sal Ninguoara ERRETR A T 1,70 0.20 | 108,20 .11
94 | Augasto Carria 44227 | ‘92229 1,85 020 | 106,55 | AT78
“I Uriar 44370 | 92068 1,76 0,20 | 109,38 4094
96 | HBaldo 92042 1,76 0.20 | 106,37 | 46,89
97 | Pucuji 004,98 i 0,20 | 10481 | 4836
98| Conerigho da Aragaain U30-60 1,76 0,20 | 10545 | 45,01
89 | Riiod ) 176 0,20 | 10533 48 11
100 | Rondoo do Pard s19.07 208 0.6 | 184,08 | 105,00
101 | Obidos ‘831 95 205 0,36 | 162,28 105,00
102.| Vigin 51,705 | 85220 7 0.50 | 15834 109,09
103 | Itupirang 51.806 | 824,19 2,08 0.26 | 182,43 106,51
104 | Tapifils Pogo 52768 | 819,13 241 0.26 | 18831 | 11427
108 | Acora H4.080 | BS107 229 0.20 | 192,00 131,58
106 | Alenguer 55,960 | BOH 4K 228 0.6 | 182,12 105,74
107 | Jurug 55170 | R4303 2,06 6,26 ] 181,76 105,00
108 | Lliancpolis §5.739 | 812,43 416 0,26 | 182,84 | 100,48
109 | Monte Alegre 503N | gaseT 208 0.26| 181,50 | 105,00
130 ] fide Migurl do Gisema 56,667 | 85479 2,15 0,26 197,10 | 114,59
111 | Jacunda 50,781 | 82214 205 0.26 [ 182,63 | 105,53
112 | Desn Blisens 57251 | 82512 2,16 026 | 185,54 | 107,34
113 | Portel 022 | 860 2,15 0,26 189,60 | 120,15
114 | Viseu 89.401 | 812,37 215 0.26| 183,83 | 105.00
115 | Benevidex SLAI6 | 00237 126 0,26 | 295,02 170,56
116 | Ipaxisna do Pard G433 | BI8.75 205 0,35 | 182,16 1I8.00
117! Tgaraps Min 60.670 | B35,03 2.56 0,20 | 200,50 11433
1187 Toend-Acts 61,085 | #5596 2.36 0,26 | 187,53 108,63
119 | Ureg Branco G270 | 82805 2,15 0,26 186,41 110,92
120 | Cnpunensa T | BTGUG 124 026 | 191,65 ] 100,53
128 | Santa laabel o Pura 67686 | 01684 243 0,26 | 218,29 115,08
122 | Santana do Aragusia 6H.054 | K30, 14 1,23 0.0 | 183,08 | 106,20
123 (enciodnd T0.074 | 858,74 2,33 0,26 | 186,14 | 107,12
124 | Novo Kepmrtimenso 72087 | MV v 2,05 000 ] 15200 106,31
128 | Moju THA2G | BS1M3 2.2 0.26 | 204,13 126,59
126 | Reclencio 51.647 | 89327 2,20 0,26 | 197,32 108,27
127 | Ienitishn G485 | 574 224 02| 193,74 105,88
128 | Hrrves F9.080 | #5244 211 .45 | 15554 )
129 | Todandia 100.300 [ 129574 301 .61 16401 114,87
130 | Parngomings 108547 | 1361,12 2,60 0,73 373,23 107,90
131 | Tucwerul 108 855 | 119827 4,22 061 366,53 109,18
132 ! Albumitn 109,938 | 1509,71 483 0,61 | 393,27 118.2)
133 | Baroarend 118.837 140712 416 0,72 400,22 126,27
134 | Sdo Filix do Xingn 120580 |1237.9% 34V 0,61 | 34494 106,39
135 | Braganga 122.88) | 336462 3.80 061 | 301,41 1Lt
136 | Maritube 125.435 | 1351,90 4,66 0531 598.20 0972
137 | Cameth 132,515 | 134204 3,68 71| 351,38 110,29
138 | Abuetetubo 151.934 | 1476,69 382 005 | 35918 114,60
139 | Castunhal 192,571 |1260,13 4,60 0R21 414899 122,09
140 Parnunahnn I9(_|_.'259 1427 90 3.75 0,61 J_é(!.‘b') 111,96
141 | Maraba 266932 1150668 1,57 0,321 212,09 30,84
142 | Santarém 204,447 [1571.74 } 63 0,72 | 205.08 25,73
143 | Ananindeus S10:534 1211429 a3t 0,75 | 895, 66 TLL56
144  Heiem 1. 406,032 | 2744316 244 3,28 (93618 51 30

Fonte: A:lorcs, 2021.
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Apéndice D

Tabela 12. Escores obtidos a partir Taxa de Criminalidade Media
Bayesiana Ponderada Padronizada para es crimes: Furto, Homicidio,
Latrocinio, Lesao Corporal, Roubo e Roubo de Veiculos, por Municipio do
_Estado do Para, 2016.

(Zwsto | Bosiciglo Ciatoveinio [Lvsko Corporsl L Roubo L Woube Je Velenios,

A | Banmach 33331 000 3 457 Q00| 000 0,05
2| Fau DA 8436 | 000 0,00 0.00 0,08
3| Supucain 5678 000 Q.00 0,00 0,05
4 | Sbo Jodo da Pont A4s4| o000 0,00 000 0,06
S | Buntarem Neno 64821 0.00 0,00 000 0,05
L3 ' Fumn Tie4 | 000 Q.00 0,00 0,05
7 | Al Figuetredo 7179 000 G0l 000 0,05
8| Hrejo Grands do Araguals 72041 000 0,00 0.00 Q0,05
9 | Palestina do Pard 74041 000 0.00] 000 0,05
10 | felxe Bal 7867 000 .00 0.0 2,05
11 | Magaihides Sarutn £2% | 000 00| 000 0,05
121 Sunta Crur do Arkrl 0.635 0.00 0,00 0.06 0,05
13| Prisavers 10510 0,14 0,20 DO 0,00
14 | Inhangupi 112244 018 020 0.02 0,09
1S | Tormn Al 112627 0,14 420 002 0,09
16 | Senador Jose Parfirin 11L.587 | 0.14 G20 0,01 0,09
17 | Caluren 11.731 014 o220 0.1 0,0
18| Pigarm 126831 0,13 hal 001 0,09
19 | Clummry o Rocte 127651 013 0,29 001 0,08
20 | Quatipura 13042 6,13 020 0.0 0,08
21 | 3o Jodo do Araguain 135681 0,13 0201 001 0,09
22 | Curvh 13783] 032 0,20 LR 0,08
23 | Vitrin do Xingu 14566 | ;15 020 002 .09
24 | Nava Timbotews 1479 a,13 0,20 0.0 0,08
25 | Brosil Novo 14835 | 013 g20] o0t 0,08
26 | Sdo Francisco do Fark 15418 014 0.20 0.0Z 0,08
27 | Majui doa coatmpos 13598 | 018 0.20 0Lt 0,04
28 | Banito 15563 0,13 G20 002 0,09
29 | Aveiro 15930 013 020 001 0,04
30 | Nouva Iptsunn 15032 | 013 .20 001 0,08
31 Bom Jesis 4o Tocantins 103751 013 4920 001 0,08
32| Belierrs 17:145 | 0,13 020 0,01 0,08
33 | Ourém 17237 | 014 0,20 001 0,08
34 | 540 Cartuna de Odivelun 17492 | 0,13 20 0,02 0,09
35 | Curfondpolis 17.578 1 04 0,20 002 0,08
36 | Rio Marin 1T | 0,14 .20 0.0 0,68
37 | Terou Sant IS 414 0,20 0.1 0,08
I8 | Truinin 8e80 | 093 020 001 0,08
39 | Santa Lzl do Pard 19345 0,13 020 0.0 0,09
40 | Flocoata do Aragunia 19.508 | 0.13 .20 0.01 0,09
41 | Sonta Barbara do Pam 20071 016 0,72 008 0,09
42 | Santa Marss das Barreirus 20.3% | 015 0.62 003 0,08
43 | Nova Esperanca do Pirid 2072271 018 83,62 0.04 0,08
44 | Sdo Jodo de Pirnhay 22207 | 016 0,62 004 0,08
43 | Sahoterrs 24730 016 0621 003 0,07
46 | Cachoriru do Arass ‘207861 0.6 0.62 04 0,07
47 | Chavea 2281 015 062 003 0,97
48 | Sunte Marsa do Pard 23059 | 0,15 0.62 004 0,08
49 | Soo Geraldo do Araguain 24394 | 015 0n2 0,03 0,08
50 | Soure 24485 | 016 070 0,03 007
81 | Ss0 Domingos do Aragiain 256891 G158 062 DOz 0,07
52 | Navo Progreaso 25100 016 X 0.0 .07
63| Garrafdo do Norty 25345 0,15 0,70 003 0,09
84 | S06 Sehastibo da Bon Vistn E o016 G62| 0403 0,07
B5S | Anopu 016 062 003 0,08
86 | Agnim Azail do Norte 0.15 062 0.03 0,08
57| Melgugo 0,15 062 0035 0,07
48 | Maragpanim 0,16 .62 0.04 0,08
69 | Lunorira 3o Ajuri 015 0,62 0.0% 0,07
60 | Annjdn 0,18 062 003 0,07
61 | Bujuru 015 0.62 004 0,07
62| Maracona 016 062 004 0,08
63 i Bagro 0,15 062 003 0,07
04 | Mo do K 0,16 one o 2,08
65| Muinha 0,15 062 0,03 0,07
06 | Flacan 0,18 0,02 0.0 0,08
67 | Porvta die Podray LU L] LA 003 7,07
68 | Trucuateisn 0,15 0331 00 0,08
69 l Mocajuba g6 062 0,04 0,08
70 | Aurora do Bard X591 0.15 .62 0.03 0.08

Fonte: Autores. 2021,
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Tabela 12. Escores obtidos a partir Taxa de Criminalidade Meédia
Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes: Furto. Homicidio,
Latrocinio, Lesdo Corporal, Roubo e Roubo de Veiculos, por Municipio do
Estado do Para, 2016 (Continuacao).

— S — —
ou-[u& | Populagia MHomicidio | Latrocinio | lLesio _m‘ Roubo de Velculos
71 } Sunto Anvdnda do Taus 301291 9,39 002 R E 0,14 0.0 0,04
T2 | Mesticiincia 0385 0.18 6,04 o1} 0,14 o003 0,63
73 | Sé0 Domangos do Caplm 9871 019 0.02 008 ' 0,14 003 0,03
74 | Ovitus do Park 257 019 0.00 0,01} 0,14 005 0,03
78 | Curilindio do Nore 3,858 0.9 002 [AE LN ER IR 0,03
T6 | Irituin 316641 0,15 002 014 023 003 0,03
71| Concerdia do Pard S1.884 | 09 0,03 0,14 034 002 0,03
78 | Gurupa 32039 | 0.18 14 0,03 0,03
79 | Cachostra do Pirid anipa | 0as 014 002 0,01
80 | EXlirathy dox Cariian 32780 | 0,18 0,14| 003 0,08
a1 tCurmbnho 228811 Q19 0,14 0.3 2,03
82 { Abmwicsm 33280 | 020 014 0,03 003
83| Canub dos Carajia 35833 022 0,14 | 004 0,03
e I Iparapd Ay 37,5371 0.9 0,14 0.03 2,03
85 | Afsh 37378 019 04| o0z 0;03
86 | Tuwanad 37920 019 015 0,03 0.0%
87| Caruch 38.3%1 | 020 014 o3 0,03
88 | Muana 636 019 015 003 0,03
89| Gojsnésin Jo Pars 67| 099 0.14{ 003 0,03
99 | Porto de Moz 39244 | 099 0,14 DN 0,04
91 | SaBnapalia 30328 0322 014 004 0,03
92 | Jacarcacnnga 1447 018 .21 003 0,03
93 | Xirguarm A3 1881 0,19 ¢4 003 0,03
94 | Augusto Correa 49227 .19 0,14 003 0,03
95 | Uruank 44370 | 019 0,14 003 0,03
96 | Baido 169% | 019 Q14| 04 2,04
07 | Purajn 45596 | 0.18 014 0,03 0.03
98 | Canceighic do Aragusin 10,485 1 019 0,14 | 003 0,03
99 | Busdpoliv 47.971 .18 .14 043 2,003
100 | Randan da Pard St | 014 0,158 007 0,11
101 | ihidon S0.5% | 013 018 007 0,11
102 | Vigia 51705 016 037 048 032
103 | Itupieangs 51806 | 014 018 VT 0,31
104 | Capitho Prgo 52768 | 0,14 0,18 008 0,12
108 | Acark 54080 | 0,16 GIB| 008 0,15
106 | Aleoguer Saaen | 014 0asl 007 | 9,11
107 | Juruty 551 | 0,15 0,18 007 011
108 | Ulinnopolis 57| 014 Q18| 007 0,31
109 | Moate Alugre 56391 | 0,14 018 O 01
110 | S50 Migue do Guama anent | 016 018 vos 913
111 | Jacundi S 781 .14 LIg 007 o011
112 | Do Elseu &7.251 | 014 018 047 9,11
113 | Poreol 59323 | 015 0,18 008 0,13
114 | Visew f0.A01 | 0,14 0081 007 0,31
1135 | Bentevides S A6 018 018 0,13 021
116 | Ipicuna do Pard eresa | Q14 018 007 0,13
117 | lgarape-Mini 606751 015 OB 0,08 0,12
118 | TombAch 6056 | 016 018 008 0,12
119 | Breo Branco 62747 { 018 018 0,058 0,12
120 | Capanesia 667560 | 0,17 o158 008 a,11
121 | Santa Isabel do Para 6080 | 018 415 V.09 0,12
132 | Santana o Arsguaia BR934 | 015 0,181 007 0,11
123.] Oridming 70071 | 0,16 018 007 0,11
124 | Nova Repattimenio 72347 0,14 08 007 0,11
128 | Moju Va4629 1 016 0A8{ VO0E 0,14
126 | Redengio S1.647 1 007 018 006 0,12
127 | Italtube QS AR5 | 0,17 023 008 0,31
128 | Hroves o0 0F0 | U0 0,33 .08 032
129 | Tuilandin 100,300 ] 035 044 017 0,13
130 | Purogominas 108547 { 038 0,53 0a7 0,12
131 | Tucuns 108389 | 040 044 017 0,12
132 | Altamiea 109938 | 045 GA4 | 018 0,13
133 | Barcorena 118,537 | 040 0521 0.9 0,14
134 | Sio Felix do Xingu 1200580 | 033 oA | 0a6 0,11
138 | Braganca 122.88) | 03% 044 07 0,12
136 | Marituba 125435 039 a67| 020 0,26
137 | Cameta 132515 | 437 051 01?7 012
138 | Abacictube 151924 | 043 ¢63| 0,15 0,313
139 | Castanhal 192571 | 043 5% 020 0,14
140 | Puravspelxs 106254 | 042 0433 (.64 | 043 0,18 0,13

Fonte: Autores, 2021,




Tabela
Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes; Furto, Homicidio,
Latrocinio, Lesdo Corporal, Roubo e Roubo de Veicules, por Municipio do
Estado do Para, 2016 (Continuacao).

12. Escores obtidos a partir Taxa de Criminalidade Média

ﬁﬁ Furto 3 [ de Veiculos
141 | Marata 266932 | B.A5 0.56 005 | 0,09 0,09 .00
142 | Santarém 295 447 | 0,43 0,24 0,07 | 0,16 0,09 .00
143 | Ananindeua SI0.834 | 0,72 1.00 0,85 | 0,57 0,95 1.00
144 | Delém 14460421 100 031 0.42 | 1,00 1,00 051

Fonte: Autores, 2021,
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Apéndice E

Tabela 13. Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade Media
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada dos 144 Municipios do
Estado do Para, 2016.

St Mt
1 | Bannach 3.233 0,266
2 | Pau DA 5400 0,255
3 | Sapucmia 50678 0,209
4 | Sao Jado da Ponits 5.884 0,284
$ | Santarem Novo 6.AB2 0267
6| Fura 7.168 0,266
7 | Abl Figueiredn 7.17¢ 0268
B | Brejo Orundo do Aragosis 7206 0270
9| Palearing do Pard 7.404 L2658
10 | Peixe-Bal 7857 0,208
11 | Magpihies Baraun 4208 0,200
12 | Santa Cruz do Ararl 9 0305 0267
13 | Prumanvers 10510 | 0,106
14 | lnbangapi 11,224 0,109
xsi Terrm Al 11262 @110
16 | Sorudor Jasé Parfirio 11587 G113
17 | Colures 11.721 G125
18 | Pigarmn 12,653 G110
19 | Comnru do Norte 12,705 0.7
20 | Qumtipury 13.142 106
21 | Sdo Jodo do Aragpanm 13.569 a1
22 | Curua 13,783 0,106
23 { Vitétia g Xingu 12,566 0,140
24 | Nova Tunboteus 14.791 0,105
28 | Bruall Novo 14,834 G110
26 | Sio Francisoo do Par 15.458 0,100
27| Mojul dos campoy 15545 0,106
28 | Banito 15562 0109
29 | Aveiro 15.950 G.105
30 | Nova Ipixuna 16.052 0,112
31 | Bora Jewun do Tooantinn 16,375 0,107
32 | Bolterrn 17.145 0,105
33 | Ourém 17237 o119
34 | Sdo Cactunn e Odivelas 17 492 109
35| Curlondpolis 17078 0,123
36 | R Maria 173721 0,120
37 | Yerra Sauts 18,105 0.10%
38 | Truirho 18.280 ooy
39 | Santa Lusa do Parn 19.348 0,108
40 | Florvstn do Araguain 19.508 | 0,108
41 ] Suniw Barborn do Parh 20577 271
42 | Santa Maria das Barreiras 20,3906 0251
4 l Nova Esperanca do Pirid 20727 0,254
a4 | Sio Jado de Piralins 22.200 0235
AS | Sulvaterrs 22740 0,234
46 | Cachoeira do Arari 22,786 023
4T | Cliaven 23821 0,231
48 | Sunta Mazin do Pank 24,059 0,234
49 | S46 Gevsdda do Aragusain 2400 0,233
56 | Soun 4488 0,240
51 | 500 Domingos do Arugula 25,050 0,238
52 | Nayo Progresso 25.102 0,272
83 | Garradao do Nooie 25,345 0,258
84 | Sdo Sebastino da Boa Vista 25.540 0,232
88 | Avapu 26.271 0207
86 | Agun Axul do Norte 16,497 0,233
57 | Melgugo 16 652 0,246
§8 | Marapanin 27471 0235
52 | Limcewn do Ajurn 275760 a.231
60 | Anajiu 24.012 0.235
61 | Bujary 23016
62 | Maracand 28,008
63 | Bagre 249065
64 | Mae do B 9.112
638 | Praimbn 29.132
66 | Plarns 29.336
67 | Porita de Pedrs 29.700
68 | Tracateun 29703
69 | Mocujuba 29,846
70 | Aurcru do Pari 29.991 | 0,247

Fonte: Autores, 2021,
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Tabela 13. Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada dos 144 Municipios do
Estado do Para, 2016 (Continuacao).

SO = s SR
71 | Santo Antdnio do Taus 0129 G079
72 { Medicilandia 30,315 0,062
T3 | %0 Dominges do Copim J0.987 0,093
T4 | Ociran do Pard 31,257 0.075
T8 | Duribandin do Korte 21,350 G079
76 | Irituss 31,664 G100
77 | Conchdedia do Parn 11.864 0112
78 | Gurupd 12.049 G075
79 | Cochoeira 30 Pirdd 32,139 0,680
80 | Eldorado dos Coarajds 32.780 Q.084
31 | Curralinho J2.88) .07
82 | Almanirim 3282 GO7TR
83 | Canid dos Canjds MB53 Q147
84 | lpurape Agu 37.047 0,050
85 | Afud 7,778 0077
86 | Tucunh 37.920 Q.104
87 | Curugs 315.391 0,102
48 | Muana 15.016 .09
89 | Goianépin do Pard IB.67T Q0,080
90 | Porto e Mas 19,240 as0
91 | Salinopolis J9.3248 G092
92 | Jucareacangn 41587 0,080
93 | Xinglars 43,168 0,082
9% | Augusto Corréu 44227 0.087
98 | Urvara 44370 0,063
96 | Baidis 44 956 0078
97 | Puiula 45.5% G097
98 | Conceigho to Araguaia 46483 0078
99 | Rurdpol 47,971 G076

100 | Rondon do Parik R0.460 G172
101 [ dbados 501,596 0,163
102 | Vigin 51,705 G216
103 | ltupiranga 51.806 0178
104 | Capitao Pogo 2. 768

105 | Acari %,0R0

106 | Alenquer 64,0960 ¢. 196
107 | Jurun 85.179 0,165
108 | USundpoln 55.739 @187
109 | Mante Adegre 391 0,160
110 | S40 Miguel do Guama 86.067 QO.187
11} | Jacunda 56,781 .17t
112 | Dany Elisest 57251 0,186
113 | Pontel K.a22 GBS
114 | Viscu 59,401 477
115 | Berwvden 59.836 0.240
116 | Ipixuna do Pard 60433 0,170
317 | |lgarape Miri G675

118 | Tomne -Aga 61.095

119 | Breu Heancu 62,737

120 | Capancmn 00759

121 | Santa [salbel do Pard 67 686

122} Sanisna do Aragaais 65,902

123 | Orixemind T0.071 G190
124 | Nove Repartimento T2.347 G178
125 | Moju 75629 G212
126 | Rexlencian 81,647 0,195
127 | ltasguba 08 485 0,209
128 | Oreves 99 OB 0. | 5§
129 | Talandia 100.300 U450
130 | Paragominas 105,547 0,466
131 | Tuesrsd 108,885 0,525
132 | Altamisa 109.9358 G629
133 | Harcarvoa 118,537 0,524
134 | S&o Filix o Xingw 120,580 G424
135 | Bragargs 122.881 0,262
136 | Marituba 125438 0,661
137 | Cameti 132,515 0.452
138 | Aluetetnibn i51.938 392
139 | Castanhal 9257 a.60%
140 | Parauapebas 1696, 250 AT
141 | Marahi 206932 G168
142 | Santarem 2945 447 139

———

143 | Ananlealeua 510,454 0,854
144 | Dot | A6, 042 L)

Fonte: Autores, 2021,
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Apéndice F

Tabela 14. Indice de Criminalidade Meédia Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada, 2016.

Ordem | Municipio Populagho ICMBOPPM | Classificacho
1 | Bannach 3233 0,266 Buixo
2 1 Puy D'Arcry 5436 0,285 Baixo
3 | Sepucain 5678 0,209 Bawo
4 | Sda Jedo da Ponta LRS00 ) 0,284 Holxo
& | Santarém Neao 6LA82 0207 Halxo
6 ) Faro 108 0,204 Hox
7 | Abel Figuriredo T.199 0268 HBaixo
8 | Brejo Grande do Araguain 7,206 4.270 Baixo
9 | Pudésting do Para 7404 $.268 Halxo

10 | Peine-Bal 7867 0,268 Baixo
13 | Mogallihes Barsia 8298 {0,266 Baixo
12 | Sants Cruz do Avati 92635 0,267 Boixo
13 | Prunavers 10510 0,106 Muito Bawxo
14 | Inhangapi 11.224 0,109 Musito Baino
18 | Torra Alta 11262 o410 Muito Baixo
16 | Senndor Jose Furfirlo 11.587 0113 Muita Baixo
17 | Coliares 11.721 0,125 Muito Baixo
18 | Picarra 12.653 0,110 Muiro Baixe
19 § Cumaru do Norte 12965 0.7 Multo Balo
20 | Quatipurua 13142 0,106 Musito Baixo
21 | Sdo Jodo do Araguain 13.569 w.ii0 Muito Baixo
221 Cuaruad 13.78) 0,100 Muito Haixo
23 | Vitara do Xingu 14,566 0,140 Muito Baixo
24 | Novn Tumboteun 14,794 0,105 Muito Baixo
28 | Brasil Novo 14,834 .00 Muita Bakxo
26 | Sdo Francinco do Para 154158 0,106 Muito Baxo
AT | Mojut dos campos 15,548 0,106 Muite Baixo
28 | Deaito 15.563 0,169 Muity Boixo
29 | Avesro 15950 0,105 Musits Basxo
30 | Nowu pbxuana 16.032 0112 Muita Bakxo
31 | Bom Jenun do Tocantine 16,375 0107 Muito Hakxo
32 | Belterra 17, 148 0,108 Muito Baixo
33 | Curém 17.237 0119 Muito Haixn
34 | Sdo Caetano de Odivelas 17.492 0.109 Muifo Bakxo
35 | Curionopolis 17.578 0.123 Muito Baixo
36 Rio Marin 17,721 0,120 Muite Baiso
37 | Terra Santa 18105 0,105 Muito Baixo
38 | Trwirio 182580 0007 | Muito' Badio
39 § Santa Lugia <o Pasa 19,348 0168 Muito Bamg
AQ | Floresta do Arsyunsa 19.508 0,168 Musito Halxo
41 | Santa Barbara do Pura 10077 0,271 Baixo
42 | Sonta Maria dan Barreioan 10,996 0,251 Baixo
43 | Novi Esperanca do Piri 20727 0,253 Baixa
44 § Sio Jodo do Pirabas 22207 0.235 Baixo
45 | Satvaterra 23.740 0,234 Hao
46 | Cachocun da Aran 22 786 0,231 Hakxo
47 | Chaves 42.821 021 Halo
48 § Santa Maria do Pars 24,059 0.23% Halxo
49 | Sao Geraldo do Aragunss 24,294 0,233 Haoo
80 | Soure 23,488 0,240 Haixo
81 | Sdo Domingox do Aragunia 24 650 0,238 Baixo
§2 | Novo Progresso 15102 0272 Bolxo
53 | Gorralso do Nogfe 25.345 0,258 Baixo
54 | Sio Sehastzdo da Ban Vista 35540 0,232 Faovo
86 | Anapu I60.271 0,097 Hag
56 | Apa Azl do Nocte 0,233 Hakxo
BT | Melgaga 200,652 0,240 Halxo
68 | Marapanim 27471 0,238 Yoo
59 | Limoedrn do Ajuru 21960 0,211 Halxo
60 | Anajis 28.012 0,235 Baxo
61 | Bujaru 18016 0,263 Halxo
62 | Mirncnns 18668 0,247 Baixo
63 | Bogre 19 065 0.256 Haixo
64 | Man da Rio 39,112 Baixo
65 | Prainha 29132 Pao
66 § Plscan 29.336 Halxo
67 | Puntn e Pedras 29900 Balxo
68 | Tracuateun 29.793 Bako
69 { Mocajuba 29846 Haxo
70 Aurora do Pari 19991 Haixo

Fonte: Autores, 2021.




135

Tabela 14, Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada, 2016 (Continuacéo).

O | Municipio Populagio [ TE VS | icumores | Classificacio
—

71 | Santo Antdale do Taud 30,129 3810 0079 Misito Baxo
T2 | Medicilanda 30,3158 5816 0.082 Muito Baow
73 | 550 Domingos da Capim J0.987 1378 0.09) Muits Bacso
T4 | Deiran clo Purh 3257 554 0,075 Muito Baken
75 | Cusrilndia o Norte 31,389 11418 0070 Muite Baixo
T6 | Irituin 35,604 1744 0100 Multo Boato
77 | Concordia-do Pard 31 BE4 4.901 01312 Muito Balo
78 | Ginupa 32,049 520 DA75 Muito Buixo
79 | Cochoeien o Pirif J2:139 1,419 0,080 Misit) Balso
80 | Elforodo dos Carupas 3a.7eq 08241 0083 Muito Bakxo
81 | Curralmnho J2.:381 0075 Muiro Barxo
82 | Almwinm 33,282 0078 Muzito Baiso
83 | Conad dos Carmjuis 34853 0,147 Muito Buteu
84 | Igaraps Acu av.5a7 0,050 Muitn Batco
88 | Afun J7.778 0.077 Muito Balxo
86 | Tucumi 7970 [ 0104 Mutto Baixo
87 | Curuch 38,391 3.088 0102 Muitn Baixn
88 | Muana 38616 Gil 0099 Muito Baxo
89 | Golundsin do Pari 35077 5327 S080 Muito Hao
90 | Porta de Mar 39.2446 1415 0.080 Muito Baixo
21 | Sulindpolin 39328 6738 0092 Muito Rakxo
92| Jocarcacanga ALABRT 700 00806 Misizo Babvo
93 | Xinguara 43,188 25921 0,082 Muito Buiw)
9% | Augusto Corréa 44,227 2755 Y087 Muito BRateo
95 | Uruand 44,370 10,570 0,083 Muito Bakso
96 | Baisn 44,950 1879 0,078 Muito Baiwo
97 | Pucajn 45,590 6485 0.097 Mutlto Baoo
98 | Conceicdn do Aragunis 56 485 16.297 0078 Muito Baixo
99 | Rurdpeis 47.971 5210 D76 Muito Balxo
100 | Rondan da Pard SO0 13635 0,172 Muito Batxo
101 | abwdos 50,590 6394 O 164 Muito Bakoo
102 | Vigin 51.705 6322 0216 Haow
103 | Itupirungs 51800 4538 9178 Muity Bate
104 | Capitdo Pogo 52.768 7659 0,226 Bakxo
108 | Acorn 54.080 4.120 0214 Baoxo
106 | Alenquer 54,9160 /8737 0,195 Muito Baixo
107 | Jururl 55.179 2710 0,165 Muito Haxo
108 | Ulianopolin 55,759 4387 D157 Muito Baixo
109 | Mante Alegre 56,391 12.607 0163 Muito Biixo
110 | Sao Migiel do Ouuena 56,667 10,443 Q187 Muito Bukxo
111 | Jacunda 56.781 15,645 0.171 Multo Balo
112 Dam Eliseu 47.281 L1.0%6 0,186 Muito Buixo
118 | Porte! 500022 1.705 .185 Muito Daixn
114 | Visrn 52.40) 4.830 0177 Multo Baixo
115 | Benevides 54,816 12.308 0,240 Bamo
116 | Ipixuna do Par 60,423 2.484 4170 Multo Bato
117 | Igocopd-Min 60,675 5356 0.220 Baixo
118 | Toome-Agh 61,095 1244 0218 Buixo
119 | Hreu Branca 62,737 TH40 0183 Miulto Baixo
120 | Capanema 66,7589 24.6706 0.199 Muito Bao
121 | Santa Isabel do Pard 7, 6 16,360 0,237 Haixo
122 | Santana do Aragrisia 10807 0192 Muito Baiso

0,190 Multo Baoo
0178 Muityn Bagoo

123 | Orixtoina
124 | Novo Repartimento

128 | Moju 0,212 Babxn
126 | Redenin 04,195 Muito Baixo
127 | ltastuba 0,200 Baixo
135 Hreven 0.188 M sito Hao
129 | Taaldndia 0A50 Medio
130 | Parogominas U AGH Midio
131 | Tucurul 0,525 Meidio
132 | Altamirs 0,624 Alto
133 | Burcarena 0,524 Médin
134 | S&o Félix do Xingo 16,045 Az Médin
138 | Braganen 19235 062 Medxo
136 | Marituba 22.205 0661 Alto
137 | Cunesi 11,395 0,452 Meadio
138 | Abactetuba 1 29888 LR Lo Meédio
139 | Castanhal o285 9497 0609 Alto
140 | Parounpobas 196,259 81325 0.375 Médio
141 | Marunha 206,932 104545 g.168 Mol Batso
142 | Santarém 204 447 }] 48q 0.118 Musito Balxo
143 | Ananindews 510:8:4 122320 0,854 Muito Alto
144 Bclrﬂ 1446042 420320 {648 Aito

Fonte: Autores, 2021,
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1 Apresentagéo

Este manual € fruto da pesquisa desenvolvida pelo Coronel
da Policia Militar do Estado do Para Hugo Alexandre Santos
Regateiro, no Programa de Pés-Graduagdo em Segurancga
Pablica, do Instituto de Filosofia ¢ Ciéncias Humanas, da
Universidade Federal do Para, sobre o procedimento
metodoldgico estatistico bayesiano para avaliar a criminalidade
de municipios. O seu objetivo € apresentar o passo a passo para
obtencéo do Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada para Municipios.

2 Local do Estudo

O manual foi desenvolvido tomando como exemplo os 144
municipios do estado do Pard, situado na regido Norte do pais,
abrangendo uma area total de 1.247.955,24 km? e uma
populagdo estimada de 8.366.628 habitantes em 2017 (IBGE,
2018). Belém & a capital do estado, com cerca de 1.400.000
habilitantes e ocupa o 12° municipio mais populoso do pais.




Figura 1- Mapa do Estado do Paré, Brasil, 2021.
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Fonte: Autores, 2021.
3 Distribuicgio de Frequéncias da Populacio Paraense

Distribuicdo de frequéncias € uma série cujos dados estdo
agrupados em subintervalos do intervalo que esteja sendo
observado (PRAZERES, 1996, p. 128). Para obtencdo da
distribuicdo de frequéncias para a populagdo dos municipios
paraenses, séo realizados 4 passos.

1° Passo: Fazer o Rol

De acordo com Prazeres (1996, p. 365), o rol € arranjo, em
ordem de frequéncia crescente ou decrescente, do conjunto de
dados numeéricos. Para o exemplo em questdo, o consiste em
organizar os dados populacionais dos 144 municipios em forma
de Rol, ou seja, ordené-los de forma crescente (Tabela 1).
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Tebela 1. Rol da Quantidede Populacional dos Municipios do Estado do Pard, Bmll. 2016.
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2° Passo: Determinar a Amplitude Total (AT)

A amplitude total é a diferenga entre o maior valor € o
menor valor de uma caracteristica observada quantitativamente
(PRAZERES, 1996, p. 27). Inicialmente, identifica-se o valor
maximo e o valor minimo da quantidade populacional dentre os
144 municipios paraenses €, em seguida, encontra-se a
Amplitude Total (A7) por meio da diferenca entre o maior € o
menor valor populacional, utilizando

AT = Valor maximo — Valor minimo

AT = 1.446.042 — 3.233 = 1.442.809

3° Passo: Determinar Quantidade de Classes (k)

Classes sdo agrupamentos com limites especificados de
valores de observagoes individuais (PRAZERES, 1996, p. 72). A
determinagio da Quantidade de Classes (k) da populagéo pode
ser realizada de varias formas, as mais usuais sdo: (§ por meio
do método de Sturges, o qual é indicado para valores maiores
de n, (i) pelo método da vn o qual é indicado para valores
maiores ou iguais a 25 e (i) pela experiéncia do pesquisador
(BUSSAB; MORETTIN, 2017).
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(i) Determinagiio da quantidade de classes (k) pelo método
de Sturges

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirdo os 144
municipios paraenses, pelo critério de Sturges, € determinada
por

k= 143,322 xlog(N2 de Municipios)

k= 1+ 3,322 X log(144) = 8 classes

(#]) Determinacgio da quantidade de classes (k) pelo método
de Vn

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirdo os 144
municipios paraenses, utilizando a raiz quadrada de n é dada

por

k = \/N® municfpios = V144 = 12 classes

4° Passo: Obtengdo do Intervalo de Classe (h)

Prazeres (1996, p. 225}, intervalo de classe é a amplitude
de uma classe, ou seja, € a diferenga entre o maior valor (Limite
Superior da Classe) e o menor valor (Limite Inferior da Classe)
de uma classe. O comprimento ou a amplitude que deve ter o
Intervalo de Classe (h) € obtido dividindo-se a Amplitude Total
(AT) pelo NGimero de Classes (k). Neste trabalho sera utilizado o
valor k obtido a partir da formula de Sturges, isto é, k= 8.




1.442.809
h=—g

= 180.351

3.1 Construcdo da Distribuicdo de Frequéncias do
Quantitativo Populacional dos Municipios Paraenses

Para construir a distribuicdo de frequéncias do
quantitativo populacional dos municipios paraenses, o primeiro
valor da primeira classe, denominado Limite Inferior da Classe
(LIC1= classe), € constituido pelo menor valor do rol, ou seja, LIC;+
ciasse = 3233. JA o segundo valor da primeira classe,
denominado Limite Superior da Classe (LSCi* cClasse), €
constituido pela soma do menor valor do rol ac resultado do
Intervalo de Classe (h), isto €,

LSCya classe = LICqa ciasse + h = 3233 + 180.351 = 183.584.

Para as demais classes, na construgdo dos Limites
Inferiores das Classes, somam-se Limites Inferiores das Classes
Anteriores +1, ou s¢ja, LSC aa classe anterior +1. E na construcgéo
dos Limites Superiores das Classes somam-se Limites Inferiores
da Classe Atual ao Intervalo de Classe (h), ou seja, LIC aa Classe
atual + h. Por exemplo, os LIC e LSC para a segunda classe séo,
respectivamente, dados por

146
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LICz: classe = LSCyaclasse + 1 = 183.584 + 1 = 183.585

e

LSC2! Classe = [JC;- Classe T h = 183.585 + 180.351 = 363.936

Tabela 2. Distribuicéo de Frequéncias do Quantitative Populacional dos
Municipios do Estado do Pard, Brasil, 2016.
Quantidade

Classe (k) Faixa de Populacgédo de
Municipios

a 183.584 12
a 363.936 28
363.937 a 544288 30
544.289 a 724640 29
724.641 a 904,992 29

a

a

a

3233
183.585

904.993 1.085.344 12
1.085.645 1.265.996 2
1.265.997 1.446.348 2

Fonte: Autores, 2021,

T oM 300w >

Muitas vezes o Numero de Classes (k) e o Intervalo de
Classes (h), sao determinados pela experiéncia do pesquisador.
Por exemplo, imagine que vocé tem as notas de uma prova de
200 alunos, entao a raiz quadrada de 200, isto €, k = raiz (200)
= gprox. 14 classes, mas o pesquisador experiente pode

determinar que sejam apenas 5 classes, por exemplo,
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Tabela 3. Distribuicao de Frequéncias das Notas de 200 alunos,

Classes (k) Notas dos Alunos Quantidade

A 0,0
B 2,1
C 4,1
D 6,1
E 8,1

a

a
a
a
a

2,0
4,0
6,0
8,0
10,0

Fonte: Autores, 2021.

A partir da experiéncia dos pesquisadores determinou-se
novos Intervalos de Classe (h), na construgao da distribuigéo de
frequéncias para a populagédo dos municipios paraenses.

Tabela 4. Distribuigcdo de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Municipios do Estado do Para, Brasill 2016, com Critérios do Msador.

Classes (k) Faixa Populacional

Quantidade
de

Municipios

3.000
10.000
20.000
30.000
50.000

100.000
200.000
500.000

T Qm®Eoow»

a
a
a
a
a
a
a
a

9.999
19.999
29.999
49.999
99,999
199.999

499.999
1.500.000

12
28
30
29
29
12
2
2

Fonte: Autores, 2021.
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4 Obtencgio do parimetro cx
Calcula-se o valor do pardmetro cx para a k-ésima classe, a

partir de
_ média de populagdo da classe k
"~ média de populagio da Gltima classe

Cx

Na Tabela 4, pode-se observar que a primeira classe ¢ a
altima classe sdo constituidas, respectivamente por 12 ¢ 2
municipios paraenses. A Tabela 5 apresenta os municipios
paraenses que constituem a primeira classe ¢ a Gltima classe
da Tabela 4 e, seus respectivos quantitativos populacionais,
para o ano de 2016,

Tabela 5. Quantidade Populacional dos 12 Municipios do Estado do Para,
Brasil, que Constituem a primeira Classe da Tabela 4, 2016.

Classe N° Municipio Populagio Total

1 Bannach 3.233

2 Pau D'Arco 5.436

3 Sapucaia 5.678

4 Sao Jodo da Ponta 5.884

5 Santarém Novo 6.482

i 6 Faro 7.168
L 7 Abel Pigueiredo 7.170 81470

8 Brejo Grande do Araguaia 7.206

9 Palestina do Para 7.404

10 Peixe-Boi 7.867

11 Magalhaes Barata 8.298

12 Santa Cruz do Arari 9.635

i 143 Ananindeua 510.834
8% 144 Beléem 1.446,042 1-996-876

Fonte: Autores, 2021,
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Os valores médios de populacédo da primeira e da classe da
Tabela 4, sdo dados, respectivamente, por

- 81.470

=t = —5— = 6.789,2

1.956.876

Xk=8 - et 978.438,0.

Logo, o valor do parametro cx para a 1* classe é
_ 6.789,2
k=1 = 578.438,0

Tabela 6. Distribuicio de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Municipios do Estado do Para, Brasil, Média de Populagio e Pardmetro ck,

= 0,007.

2016.
“‘(;" Faiza Populacional e ox
Municipios _Populagiio

A 3.000 a 9.999 12 6.789,2 0,007
B 10.000 a 19.999 28 15.132,4 0,015
c 20000 a  29.999 30 26.022,1 0,027
D 30.000 &  49.999 29 37.288,3 0,038
E 50.000 a 99,999 29 63.155,9 0,065
F 100.000 &  199.999 12 132.3652 0,135
G 200000 &  499.999 2 280.689,5 0,287
H 500000 a 1.500.000 2 9784380 1,000

Fonte: Autores, 2021,
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S Taxa de Criminalidade Violenta por Crime

A Taxa de Criminalidade Violenta de cada tipologia
criminal é calculada por 100 mil habitantes, exceto para a
tipologia roubo de veiculo, na qual € utilizada a frota veicular
por 100 mil veiculos no calculo da taxa. Dessa forma, o calculo
Taxa de Criminalidade é dado por

N2 de Ocorrénciasy;

X 100.
Populagdo; 1200080

TCVﬁ —

onde TCV; a Taxa de Criminalidade Violenta para o crime j no
municipio i, por exemplo, considere o crime homicidio para o
municipio de Belém no ano de 2016, sabe-se que a populacgio
de Belém em 2016 € 1.446,042 habitantes (Tabela 1) e
houveram 878 homicidios em 2016 (PARA, 2020), assim Taxa
de Criminalidade Violenta para o crime homicidio no municipio
de Belém é

878
TCVyomicidio Belém = m %X 100.000 = 60,71.

A Tabela 9 do Apéndice A apresenta a quantidade
populacional, quantidade e Taxa de Criminalidade Violenta
para Homicidio, Latrocinio e Lesdo Corporal seguida de Morte,
por municipio do estado do Para para o ano de 2016.
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6 Taxa de Criminalidade Viclenta Média Bayesiana
por Crime da k-ésima Classe

A Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana por
crime € obtida a partir de

TCYMB:, = Soma das Taxas do Crime j na Classe k
Jk Quantidade de Municipios na Classe k’

onde TCVMB; é a Taxa de Criminalidade Vioclenta Média
Bayesiana do crime j na classe k.

Tabela 7. Quantidade Populacional e Taxa de Homicidio, da Ultima
Classe (H) da Tabela 4, por Municipio do Estado do Para, Brasil,
2016.

Classe Ordem Munieipio ™3035 Qufudude Taza

1 143 Ananindeua 510.834 351 68,7
144 Belém 1.446.042 878 60,7
Total 129.,4

Fonte: Autores, 2021.

Considere o crime homicidio para a Gltima classe (H) da
Tabela 4 para no ano de 2016, Conforme dados na Tabela 7.
Assim Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana do
crime homicidio para a 1iltima classe (H) é

1294

TCVMByomiciaio,s® classe (H) = = e 64,7.

A Tabela 10 do Apéndice B apresenta a Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana dos crimes: Homicidio,
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Latrocinio e Lesao Corporal seguida de Morte, por municipio do
estado do Para para o ano de 2016.

7 Taxa de Criminalidade Viclenta Média Bayesiana
Ponderada por Crime (1* Ponderagio)

A proporgdo representada pela ocorréncia de um crime por
100.000 habitantes & substancialmente diferente entre areas de
grande e pequeno porte. A ocorréncia aleatéria de um crime em
um municipio de pequena populagdo tem grande impacto,
podendo gerar a informacgéo de que o indice de criminalidade no
municipio € elevado. Para se retirar a hipétese de aleatoriedade,
sobre as estimativas de crimes, aplica-se a Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada (TCVMBP)
para o grupo dos 144 municipios.

Conforme proposto por Marshall (1991), a remo¢édo da
hipétese de aleatoriedade sobre as estimativas dos delitos &
calculada pela Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada (TCVMBP), a qual consiste em duas formas de
ponderacéo: () constante (¢ entre O {(zero) e 1 (um) e (ij
constante complementar de ¢ multiplicado pela taxa média dos
delitos em municipios de mesmo porte. A Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada & dado por

TCVMBP]; = C X TCV}I +{1—c) X TCVMB]k
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sendo TCVMBP; a Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada (estimativa corrigida do total de
ocorréncias registradas) do crime j no municipio i TCV; € a
Taxa de Criminalidade Violenta do crime j para o municipio i
TCVMB;, € a Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
para o crime j na classe k; ¢, € o parametro que amortece o
valor do evento ocorrido na classe k. Por exemplo, considere a
obtencéo da Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada para o crime homicidio para o municipio de Belém
no ano de 2016. Assim, tem-se que

TCVMBPyomicdiossiem = 1,000 X 60,72 + (1 —1,000) X 64,71 = 60,72

A Tabela 11 do Apéndice C apresenta a Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada dos crimes:
Homicidio, Latrocinio e Leséo Corporal seguida de Morte, por
municipio do estado do Para para o ano de 2016.

8 Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada por Crime

Apés o calculo da TCVMBP);, padroniza-se a referida taxa
em uma escala de 0 a 1. O método de padronizagédo é realizado
para permitir que sejam feitas comparacdes dos resultados em

diferentes periodos. Dessa maneira, a padronizagao & dada por
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TCVMBP j;—TCVMBP
TCYMBPP; = — " 20t jeiiite ¥
J (TCVMBP jmsximo—TCVMBP jminimo)

sendo TCVMBPP; & a Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada Padronizada do crime j no municipio i
TCVMBPpninime © TCVMBPimsyimo 880 0 menor e maior valores,
respectivamente, de Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada dentre os 144 municipios para o crime j
Assim, sabendo-se que a partir da Tabela 11, do Apéndice A,
TCVMBPjpinimo = 4086 € TCVMBPjpmsyimo = 60,72, a Taxa de
Criminalidade Violenta ~Média Bayesiana Ponderada
Padronizada para o crime homicidio para o municipio de Belém
no ano de 2016, é dada por

(60,72-28,18)
(68,71-28,18)

TCVMBPPyomiciaio,petem = = 0,81.

A Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada varia entre 0 (zero), representando o
municipio com a menor ocorréncia de criminalidade e 1 (um),
representando o municipio com maior ocorréncia de criminalidade. A
Figura 2 apresenta como classificar a criminalidade violenta de
um determinado municipio em fungédo de um crime, a partir da
Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada.
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Figura 2 - Escala de Avaliagdo da Taxa de Criminalidade Média
Bayesiana Ponderada Padronizada por Crime para Municipios.
0,00 0,10 020 030 040 050 060 070 080 090 1,00
| £ PR OpE BE OGPV iy
| Muito Baixs | Baixs | Média |  Alta | Muito Alta

Fonte: Autores, 2021.

A Tabela 12 do Apéndice D apresenta os valores (escores),
obtidos a partir Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes: homicidio,
latrocinio e lesdo corporal seguida de morte, por municipio do
estado do Para para o ano de 2016.

9 Obtencdo dos pesos por tipos de crimes
praticados no Brasil

Para obter os pesos por tipos de crimes praticados no
Brasil utiliza-se a média das penas minimas de cada crime
baseado Codigo Penal Brasileiro (BRASIL, 1940).

A média dos tempos minimos das penas ao j-ésimo crime
praticados no Brasil (MTMP) é obtida a partir de

Soma das Penas Minimas do j — ésimo Crime
Namero de Penas do j — ésimo Crime

MTMP; =

Logo, a média dos tempos minimos (em anos) das penas
para o crime homicidio &
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6+12
MTMPyomictaio = —5— = 9,00.

Os Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil
sdo obtidos a partir de

i MTMP,
J ™ Soma de todas as MTMP’

onde P; € o peso atribuido ao j-ésimo crime praticados no Brasil
e MTMP; é média dos tempos minimos das penas ao j-ésimo
crime praticados no Brasil. Assim, o Peso atribuido ao crime
Homicidio é dado por

9,00
Pesoﬂomicfdto = m’ = 0,2727.

A Tabela 8 apresenta as Penas em Anos (Faixa, Tempo
Minimo e Média dos Tempos Minimos) e os Pesos atribuidos por
tipo de crime praticados no Brasil.




158

—

Tabela 8. Penas em Anoe (Faixa, Tempo Minimo e Média dos Tempos
Minimos) e Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil, 2020.

Pena em anos Peso dos
Crimes
Crime Média dos
Faixa .mu i Tempos
Minimos
. 6a?20 6
Homicidio Doloso 12 2 30 12 9,00 0,2727
Latrocinio 20 a 30 20 20,00 0,6061 _
Leséo Corporal
seguida de marts 4al2 4 4,00 0,1212

Total 33,00 1,0000
Fonte: Autores, 2021, a partir do Codigo Penal Brasileiro (Decreto-Lei N® 2.848, de 07 de
desembro de 1940).

10 fndice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada do {-€simo Municipio
(2* Ponderacio)

O célculo do Indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada do i-ésimo

Municipio € dado por

ICVMBDPPI TCVMBPPuomicidio Doloso,i X Peso Homicidio Doloso

+ TCVMBPPrareciniogq * Peso Latrocinio +
TCVMBPPLeso Corporsl seguids de Morte,i X Peso Leséo
Corporal seguida de Morte,

onde TCVMBPPHomicidio Doloso,i € 8 Taxa de Criminalidade Violenta
Média Bayesiana Ponderada Padronizada do crime homicidio
doloso do iésmio municipio; TCVMBPPratrodnioi Taxa de
Criminalidade Violenta ~Média Bayesiana Ponderada
Padronizada do crime latrocinio do i-ésmio municipio;
TCVMBPPLesio Corporal seguida de Mortei € & Taxa de Criminalidade
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Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada do crime
leséo corporal seguida de morte do i-ésmio municipio.

Assim, considerando os dados da Tabela 8 e da Tabela 13
do Apéndice D, o valor (escore) do Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada
do Municipio Belém, para o ano de 2016, é dado por

ICVMBDPPgesm = 0,80 x 0,2727 + 0,42 x 0,6061 + 1,00 x
1,0000 = 0,5955.

O Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada varia entre 0 (zero),
representando o municipio com a menor ocorréncia de criminalidade e
1 (um), representando o municipic com maior ocorréncia de
criminalidade. A Figura 3 apresenta como classificar a
criminalidade de um determinade municipio em fungéo do
Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada

Figura 3 — Escala de Avaliacdo Indice de Criminalidade Média
Bayesiana Duplamente Ponderada  Padronizada para

Municipios.

0,00 0,10 020 030 040 050 060 070 080 090 1,00
| el il s Ml Al
|Muito Baixa | Baixa |Média |  Alta | Muito Alta |

Ponte: Autores, 2021.

A Tabela 13 do Apéndice E apresenta os valores (escores},
obtidos a partir do Indice de Criminalidade Violenta Média
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Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada, dos 144
municipios do estado do Para para o ano de 2016.

A Figura 4 apresenta o mapa dos escores obtidos a partir
do Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada, dos 144 municipios do
estado do Para para o ano de 2016.

Figura 4 — Mapa dos escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade

Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada dos 144
municipios do ca}gdo do Pard, Brasil, para o ano de 2016,

d | Convengoes Cartogrificay
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Daluen: GES SIRGAS- 2000
Fante: S8IACSEGUP-PA
Flbaracka: Hugo Regatnin;
Edson Ramos » Joyee Souen

Exccughion Juyen Souzs
Dale Dozomivo, 3030

A Tabela 14 do Apéndice F apresenta Classificacdo da
Criminalidade dos 144 municipios do estado do Para, em
funcdo do Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada, para o ano de 2016.
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Tabela 9. Populaciio, Quantidade e Taxa de Criminalidade para Homicidio, Latrocinio
¢ Lesdo Corporal seguida de Morte, por Municipio do Estado do Pard, Braeil, 2016.

1 | Bannach 32338 0 0,0 7] 0,0 o &
3 | Peu D'Arco $.436 3 552 1 18,4 (] 00
8 | Sspucala 5678 L 704 o 0.0 o 0,0
4 | 880 Jolo da Poote 5.884 4 840 1 17,0 2] 6,0
8 | Santarém Novo AR 2 0,9 o 0,0 -] 0.0
6 | Paro 7.168 0 0,0 [} 0.0 1] 0,0
7 | Abel FATS 3 AL8 o 0,0 e 0,0
8 | Brejo Grunde do Arvgunia 7.208 9 1249 0 0,0 o 0,0
9 | Paleatina do 7.404 L] 540 '] 0.0 o 0.0
10 | Peime-Bol 7867 3 33,1 ] 0,0 o 0,0
11 | Magaihfics Berwte 8298 Q 0,0 0 0,0 [ 0,0
13 | Sente Crus do Arard 9.635 1] 102 ol oo o o
13 | Primavera 10510 1 95 (1] 0,0 o o0
14 | Inbangupi 11.224 s “,s 0 a0 0 0,0
186 | Tecra Alta 11.262 v 6.2 0 o0 0 0,0
16 | Senador Jous Porfivio 11,567 12 03,6 0 o0 o a,0
17 | Calares 11.721 3 5.6 1 53 (-] 00
18 | Pigarra 13683 9 711 o 0.0 o 0.0
19 | Cumaru do Narte 13.765 a 62,7 0 0,0 1§ 7.8
30 | Quatipans 13742 2 152 o 0,0 0 0,0
Al | 8o Joko do Arngusia 13.569 & »0 0 0,0 [} 0,0
23 | Curud 12788 2 4.5 o 0.0 3 00
A3 | Visdeia do Xingua 14.566 13 892 2 13,7 o 0,0
24 | Nows 14.791 1 53 0 0.0 (] 0,0
48 | Proadl Novo 14.834 10 &7TA o 0,0 (3 a0
26 | Sao Francisco do Perd 15.418 3 195 o o0 1] 0.0
a7 | Mojul doa campons 15.548 2 12,9 4] 0.0 o (4]
an 15.563 a8 514 0 o0 (<] 0,0
29 | Aveiro 15.9%0 1 53 [} 0,0 o 0,0
0 Tpixuns 16.052 16 9.8 0 0,0 o 00
31 | Bom Jesus do Tocanting 16975 4 244 0 0,0 0 0,0
33 17.145 1 58 o 0.0 o LX)
33 | Ourém 17.237 L] 4.8 1 88 (<] 0,0
$4 | Sio Castanc de Odivelsa 17492 9 518 o o0 o 00
E] 17.578 17 95,7 1 57 (] 9,0
36 | Rio Marie 17121 0| 6 3 58 0 0.0
87 | Terrn Santn 18.105 1 55 ] 00 0 9,0
38 | Trxirflo 18.260 5 274 4] 0.0 [ 0,0
39 | Sents Losis do Pacd 19,348 a 41,3 o 0,0 e 0,0
™ 19508| s| 410] o] op 0 90

E
5
:




163

Tabcla 9. Populagio, Quantidade ¢ Taxa de Criminalidade para Homicidio, Latrocinio
e Lesao Corporal seguida de Morte, por Municipio do Estado do Para, Brasil, 2016

(Continuacio).
S | et O 5 T
g e gl e

41 | Santa Barbara do Paré. 20077 17 B4,7 L 50 1 50
42 | Bantx Macrin dar Berreires 20.396 5 24,5 Ll 49 0 0,0
43 | Nowva Esperanga do Pirla 20737 | 15 724 1| 48 o 0,0
44 | 385 Jolo de Mrabes 29.207 5 2.5 ol oo ] G,0
45 22,740 5 22,0 o| 00 o 0,0
4§ | Cachostoa do Asart 22.786 0 0,0 o| oo ) 00
-7 22821 1 44 o 0,0 o 0,0
48 | Sants Maria do Parth 24.059 5 208 o 0,0 o 0,0
4% | Bho Geraldo do Amguala 24394 - 164 o 0,0 o o0
5o 24.488 4 164 ol o0 It 4,4
81 | 340 Dociingos do Araguada. 24659 13 527 ol 00 0 6.0
82 25102 | 26| 1036 2| 8o o 0,0
BS | Garrafio do Norte 25345 10 39,5 1| s@ 1 39
54 | 880 Scbastido da Bos Viata 5.540 2 78 o 0,0 ] 0,0
.13 26271 28 106,6 4| 152 (] 0,0
86 | Agiza Azul do Norte 26.497 4 15,1 o| o0 [} 0,0
oY | Melgago 5 B8 1| as o 0,0
58 27471 ] 218 (4] 0,0 o 0,0
8% | Linociro do Ajura 27760 1 36 o 00 o 0,0
80 28,012 8 285 ol o0 o 0,0
1 28016 16 87,1 2| 7a 0 0,0
62 | Mermosnii 28 668 9 314 L 35 g 00
6 29.065 4 138 2| &9 0 0,0
84 | Mbs do Rio 29.112 5 206 1| 34 1 3.4
65 | Prainha 29.132 3 103 o 0.0 Q 0,0
66 | Placas 29336 11 37,6 o| 00 [ 0,0
&7 | Ponta de Pedres 29.700 3 10,1 o| oo ] 0,0
68 | Tracusteos 29,793 8 269 1 34 3 10,1
L aba 29846 14 46,9 L 34 o 00
70 | Aurora do Pard 29991 | 10 L ﬁ a ﬁ_
151 p o [ o
72 30.315 14 46,2 1] 0,0 (] 0.0
T8 | 84 Domingos do Capim 30,987 7| 236 1| 32 ol 00
74 | Oeiras do Pard 31.287 a 9.6 o| 0o 0 0,0
78 | Curilindia do Norte 81,359 8| 287 o| 00 0 02,0
76 | Erituin 31.564 7| 231 1l 32 L 32
77 | Conctirdia do Pard 31.884| 13| 408 2| &3 o 2,0
™ 32.040 4 12,5 2| 00 [ 0,0
79 | Cachiocira do Pidd 32,189 12 37,2 o 0,0 0 2,0
80 | Edorndo dos Curejis 32.780 15 458 e 0,0 o 0,0
81 32.851 3 9,1 0| 00 o 0.0
L -] 3328 8 240 0 0,0 o 0.0
83 | Canai dow Carajés 34,853 23 832 4] 1LS o o0
o 37.8547 7 18,6 1| 27 0 0,0
88 | Afuk 37.778 8 21.3 o| oo o 0.0
86 | Tusuma 37920 11 23,0 2| 53 o 0,0
87 | Curugh 38391 3 156 2{ 52 o 0,0
B8 | Muena 38.616 2 52 2| 52 ] 0,0
89 | Golanésin do Pacd 38.677 14 35,2 ] 0.0 [ 0,0
90 | Porto de Mos 39.246 10 25,5 ° 0,0 o 2,0
91 | Bakindpole 39.328| 10 25,4 1| 25 (] 0,0
93 | Jacareacangs 41,487 4 86 0 0,0 1 24
93 | Xeoguars 43,188 20 46,3 ] 0,0 (4 0.0
94 | Augusto Corrés 44,227 7 15,8 1| 23 ol 090
98 | Uroard 44370 23 81,4 ol o8 o 0,0
96 | Balto 44,956 9 20,0 ] a0 1] 00
97 | Pucuié. 45.596| 33| 724 1| 22 o 0,0
98 | Conceicha do Aragomia ¢6485| 12 25,8 o| 00 [ 0,0
99 | Rurépolte arori] 6l 167 ol 00 ol 00

Fonte: Autores, 2021,
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Tabela 9. Populagdo, Quantidade e Taxa de Criminalidade para Homicidio, Latrocinio
¢ Lesdo Corporal seguida de Morte, por Municipio do Estado do Paré, Brasil, 2016

(Continuagéo).
S B Y

| —
100 | Rondlem Go Pard 450 18 a7 1] 0 o 00
101 | Stidos 50.596 4 7.9 Q 0.0 0 0.0
102 | Vigha 51.705 36 68,6 1 1,9 2 39
108 | Ttupkrangs 51.806| 28| 540 o| oo ol op
104 | Cspitiio Pogo 50768 | 27 512 3 87 1] o0
108 | Acard 54.080 | 30 555 2 37 (4] 0
1086 | Alenguer 54,960 7 12,7 2 36 (] 0.0
107 | Jurut! 55179 6 10,% 0 0,0 0 0,0
108 | Ullandpolia 85.739 b3 anr 1 1.8 1] o0
105 | Monte Alsgre 56291 4 71 o| oo ¢ o0
110 | 8dp Miguel do Cuumd 56.667 16 282 1 L8 0 00
111 | Jacundd 56.781 18 31,7 /] 00 0 o0
112 | Dom Elas §7.251 19 834 1 1.7 (1] 00
113 | Portel 58.822 13 219 1 1.7 0 00
114 | Viseu 55.401 3 8,4 1 1,7 2 0.0
115 | Benevides 59.836 60 100,3 2 33 1] 0.0
116 | Iptruna do Park 60.433 14 232 o 00 0 on
117 | Tgarapé-Mict ers| 3|  s11 3| a9 o| o0
118 | Tomé-Ach 61.085| 31 50,7 3 49 0 00
119 | Breu Branco 62.737 16 255 1 1.6 o 00
120 | Capanema 56.759 as 374 2 30 o 0,0
131 | Santa Isabel do Pard &7.606 | 48 ne q 59 ° 00
132 | Santana do Arsgunia 68,934 15 232 2 29 ° 00
183 | Oriximdot 70,071 11 15,7 2 29 0 00
134 | Novo Repartiments 72347 | 41 56,7 1} 0.0 0 0,0
128 | Mofo 7889 as 445 3 38 1] oL
138 | Redengio 816497 | 30 6,7 2 2A o 00
197 | Itadtuba 98485 56 565 i 30 ; Lo

—8 E TN ] Gy ) m e %
130 | Puragominas 108547 | 62 57,1 1 09 1 0.9
131 | Tucury! 108885 | a2 386 L3 55 ° 0,0
183 | Altamira 109.938 70 637 n 100 4] 00
123 | Barcarcna 118537 | M 28,7 [ 3 51 1 08
134 | Sap Pélix do Xinga 120.580 | 43 as.7 Q 20 (1] 0o
138 | Broganca 122881 | 28| 228 3| 2a o/ 00
186 | Maritube 125438 | 100 ™7 11 85 3 24
(37 | Cametd 132 818 0 226 2 1.5 R o8
138 | Abectrtuba 151834 | 48 6 4 26 3 20
189 | Castunbal 192571 | 122 3.4 1: 83 3 16

— 140 mcsuageve ssazss| sl 5 0
181 | Marabd M“7 lf‘ s A ; ﬁ; ? %

Santarém 5 1 1

— T BT e

144 | Belém 1446042 | e78| e07| 1| a3 20] 14
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Apéadice B

Tabela 10. Populagdo, Quantidade e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana dos
Crimes: Homicidio, Latrocinio e Lesdo Corporal seguida de Morte, por Municipio do Eatado

do Para, Brasil, 2016.
Classs | Octess | Mustelple Popuiagho | _Hemisidlo | Latresinle | Leske Corporal
= Qe | Tums | Qdt | Yuw | Qde | T
1 | Baanach 3.233 o 0,0 0 0,0 0 Eﬁ
2 | Pau D'Arco 3.436 3 55,2 1| 184 o 00
3 | Sapucala 5.678 4| 704 0 0,0 0 0,0
4 | B30 Jo&o da Ponta 5.884 4| 680 1| 170 ] 0,0
5 | Bantarém Novo 6482 2 30,9 0 0,0 0 00
6 | Faro 7.168 0 0,0 0 0,0 0 0,0
A 7 | Abel Figuelreds 7.179 3 418 0 0,0 (] 0,0
8 | Brejo Grande do Araguaia 7.206 S| 1249 0 0,0 0 0,0
@ | Palestios do Pard 7.404 a4 540 0 00 4] 0,0
10 | Pelxe-Bol 7.867 3 38,1 0 0,0 ] 0,0
11 | Mugalhlies Barata 8,298 o 0,0 0 0,0 0 0,0
xi E%an 9.638 1 ‘% 0 g ol o0
13 | Primavers 10.510 1 [ 0,0 [} %
14 | Inbangapi 11.224 ) “.5 Y] 0,0 0 0,0
15 | Terra Alta 11.262 7| 62,2 0 0,0 [} 0,0
186 | Benador José Porfirle 11,587 12| 103,6 0 0,0 [} 0,0
17 | Colasss 11.721 3 25,6 1 8,5 0 0,0
18 | Ficarra 12,6583 9 761 0 0,0 V] 0,0
19 | Cumara do Norte 12.765 8 62,7 (4] 0,0 1 7.8
20 13,142 2 15,2 0 0,0 o 0,0
21 | Sio Jo#o do Aregusis 13,569 8 59,0 0 0,0 ] 00
22 | Curud 13.783 2 14,5 0 0,0 L] 0,0
23 | Vitdria do Xingu 14.566 13 89,2 2| 17 o 0,0
24 | Noen Timboteus 14.791 1 6,8 0 0,0 0 00
28 | Brasll Novo 14.834 10 67,4 o 0,0 0 0,0
26 | 830 Francisco do Park 15418 3 19,5 0 0,0 0 00
B 27 | Mojul dos campos 15548 2 12,9 o 0,0 0 0.0
28 | Bonito 15.663 8 51,4 0 00 0 0,0
29 | Avelro 15950 1 6,3 0 0,0 0 0,0
30 | Nowa 16.032 16| 598 0 0,0 o 00
31 | Bom Jesus do Tocantine 16.375 4] 244 0 0,0 0 0,0
33 | Belterra 17.145 1 58 0| 00 0 0,0
33 | Owrtn 17,237 L 48 1 6,8 ] 0,0
34 | Bilo Caetuno de Odivelan 17.492 9 5.5 L t] 0,0 [ 3 00
38 | Curiondpolis 17,678 17 96,7 1 57 0 00
34 | Rio Maria 7oan 10| 864 1 5,6 4] 0,0
37 | Terra Santa 18,105 1 55 0 0,0 (1] 0,0
38 | Trairio 18.280 5 74 0 0,0 0 00
39 | Santw Luxig do Parf 19.348 8 413 0 0.0 ] 0,0
40 | Floresta do Aragaaia 19.508 8 41 0 g 0 &
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Tabela 10 Populagio, Quantidade e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
dos Crimes: Homicidio, Latrocinio e Lesdo Corporal seguida de Merte, por Municipio do

Estado do Par4, Brasil, 2016 (Continuagéo).

e[t it v e [ [ ot
41 | Samita Birbers do Par. 20,077 17| B47 1 50 1 50
42 | Semia Maria das Barreirns 20396 S| 248| 1| 49 0 0,0
43 | Nova Bsperanca do Pirik 20727 15| 734| 1| 48 0 0,0
44 | 880 Joso de Pirabas 22207| s| 225 o o0 0 0,0
48 | Salvararra 22740 S| 220| ol oo 0 0,0
48 | Cachosira do Arari 22.786 0 0,0 ¢} 0.0 (] 0,0
47 | Chaves 22821 1| 44| o op 0 0,0
48 | Santa Maria do Park 22059| &| 208| o 00 [ 0,0
49 | S40 Geraldo do Areguain 24394 4| 164| ¢l op 0 0,0
&0 | Soure 24488 4| 163| o op 1 41
81 | 8&c Domlogos do Araguaia 24.659 13| 82,7 0| 00 0 0,0
52 | Nowo Progresso 25.102| 26| 103,6 2| 80 0 o0
83 | Garrafio do Norts 25.345| 10| 395| 1| 3¢ 1 39
B4 | Sao Scbuatifio do Boa Vists 25.540 2 78 0 0.0 0 0,0
88 26271 28|1066| 4| 152 0 0.0

c 86 | Agua Amad do Norte 26497| 4| 151| ol o0 o 0,0
57 2652| s| 88| 1| 38 0 0,0
8 27471 6| 218| ol op [} 0,0
89 | Limoelro do Ajusu 27760 1| 36| o oo 0 0,0
60 | Anajas 28.012| & 286| o oo 0 0,0
81 | Bujara 28.016| 16| s71| 2| 7a 0 0,0
62 | Marooand 28.668 9| ais4 1| 35 o 0,0
53 | Bagre 29068 4| 1a8| 2| e9 0 0,0
64 | Mac do Rio 29.112| 6| 208| 1| 34 1 3.4
65 | Prainha 2932 3| 103| o oo 0 0,0
66 | Places 29336 11| 375| ol o0 0 0,0
&7 | Ponta de Pedrus 29.700 3| 10,1 0 0,0 (] 0,0
68 | Tracusteun 29.793| 8| 26%8| 1| 3% 3| 103
69 | Mocajuba 29846| 14| 969| 1| 34 [ 0,0
70 | Aurgra do Paré 20991 | 10 ﬁ 1] 33 0 0

—mn B&mmuﬁu 30,129 | 8| 265 0 ﬁ 0 g
72 | Medicilkadia 20315| 14| 62| o oo o 00
73 | S Domingos do Capim soo87| 7| 228| 1| s2 o/ 00
74 | Ocirua do Paré ar2s7| 3| 96| ol oo o 00
76 | Ourllindia do Norte 3iaw| 9| 287 ol oo o o080
76 | Irituda atesd| 7| 21| 1| s2 1, 82
77 | Concérdia do Park 31884 | 13| 408| 2| 83 6| 00
78 | Gurupé 20| 4| 15| o oo ol 0,0
79 | Cachocita do Piria 32,139 12| az3 (4] 0,0 Ol 0.0
80 | Eldomdo dos Careids 80| 18| 458 ol o0 o/ o0
81 | Casmalinko az2s81| 3| 91| ol oo o 08
82 | Almeirim 33282| 8| 240| of 00 o 00
83 | Canall dos Carajén 36853 | 29| 8323| ¢ 115 o 00
B4 | Igurupé-Agu 37.547 7| 186 1| 27 ol o0

® 88 | Afui 37.778 8| 212| o| o0 ol o8
86 | Tucumi azean| 11| 2wo| 2| s2 ol o0
87 | Curucs 3391 | 6| 186 2| s2| o 09
88 | Muank saeis| 2| 52| 2| 52 6 00
99 | Golanéain do Pard, 38677 | 14| 363| of 00 o 0o
90 | Portn de Moz 39246 | 10| 255 o| oo 0 0,0
91 | Safinépolis s0328| 10| 254| 1| 28 ol o0
93 | Jecarcacangs 41.487 4 9.6 0| oo l[ 24
93 | Xiangnara 43088 | 20| 453| of 00 o o0
94 | Augusto Corréa 44227 7| 158| 1| 23 ol 00
98 | Urusrd 4.370| 23| s1.8| o o0 ol 00
96 | Boilo 98| o 208| ol oo ol o8
97 | Pacaje 45596 | 33| 724| 1| 22 o/ 0p
98 | Conoeicso do Araguala 46,485 | 12| 258| of o0 o 09
9 a7971| 8 % 0 % 0! &

- - - wh o

Fonte: Autores, 2021.
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Tabela 10 Populagio, Quantidade e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
dos Crimes: Homicidio, Latrocinio e Lesfo Corporal seguida de Morte, por Municipio do
Estado do Pard, Brasil, 2016 {Continusgcéo),

100 | Roodon do Pard S0.460| 18] 357| 0| 00 0] 00

101 | sbidoa sosea| 4| 79| o] oo 0 0,0

102 | Vigia si70s| 3| e96| 1| 19 2 39

103 | Inupirangs. 51.806| 28| 540 o] 00 o 0,0

104 | Capitio Poga sares| 27| s1,2| 3| s7 0 0,0

108 | Acard s4080| 30| sss| 2| 37 0 0,0

106 | Alenquer 54960 7| 127| 2| 38 0 0,0

107 | Jurutl 55.179 6| 109 0| 00 0 0,0

108 | Uiandpolis ss73| 21| 377| 1| 18 0 0,0

109 | Monte 56391 4| 71| o| o0 0 0,0

110 | Stio Migue! do Guamé 56667 | 16| 282| 1| 1.8 0 0,0

111 | Jacunda ss781| 18| 37| o] oo 0 0,0

112 | Dam Elisey s7asi| 19| 32| 1| 37 0 0,0

113 | Portel 59,323 13| 21,9 1 1.7 0 0.0

» 114 | Viseu sea01| 5| as| 1| 17 0 0,0

118 | Benovides 59.836| 60 100,3 al 33 0 0,0

116 | Ipbruna do Pard 60433| 14| 232| 0| 00 0 0,0

117 | Igarapé-Mird 60.678| 31| 81,1 3| 49 (4] 0,0

118 | Tomé-Agd 61.0095| 31| 507| 3| 49 0 0,0

119 | Breu Branco 62737| 16| 255| 1| 1,6 0 0,0

120 | Capansma 66759 | 25| 374 2| 30 0 0.0

121 | Saate Isabel do Pasé 7686 48| 709| 4| 59 0 0,0

132 | Suntana do Araguaia 68934 16| 232 2| a8 0 0,0

123 | Oriximind 70071 | 11| 187 2| 28 0 0,0

124 | Novo Repartimento 72347| 41| 867| 0| 00 0 0,0

128 | Moju 78639| 3s| 4¢s| 3| 38 0 0,0

126 | Redengho 81.647| 30| 36,7 2| 24 4] 0,0

127 | Iraitaba 98.485| 56| 569 3| 30 1 1,0

r__‘!!.LM 99.080] 13 ! 11 101 31 30

_m - -1 370 - 23 N o3

139 | Tallindia 100,300 43| 43,9 | § 10 0 0,0

130 | Parsgomines 108.547 | 62| 571 i| 69 1 09

131 | Tucurui 108,885 43| 38,6 6| 55 0 0,0

132 | Altamirs 109.038 70| 63,7 11| 10,0 0 0,0

133 | Barcarena nasy7| 34|287| 6| 51 1 0,8

134 | 840 Félix do Xingu 120580 | 43| 357| of o0 0 0,0

r 135 | Braganca 122.881 28| 28 3| 24 0 0,0

136 | Maritube 125435 | 100| 79,7| 11| 88 3 2,4

137 | Cameti 132515| 30| 236| 2| 15 1 08

138 | Abartetuba 151934 | 48| 3186 4| 26 3 2,0

135 | Castenhal 192,571 | 122| 63,4 16| 83 3 1,6

140 | 7 196259 | 98| 499]| 4 0 0 0
erear— A

266932 | 179 | 67,1 4| 1,5 Q9 0,0

G 204447 | 63[214| S| 17 1 &
e lasz - >

510834 | 351 | 68,7 22| 43 4 08

E 1446042 | 878 | 60,7 | 41| 28| 20| 14

- -1 647 -1 38 = L1




Ponderada dos crimes: Homicidio, Latrocinio e Lesao Co

Apéndice C
Tabela 11. Populagédo e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana

rporal seguida de

Morte , por Municipio do Estado do Para, Brasil,2016.
Homuidtn

3“3:‘:83833338=238383======l§=Ec.qauaunui

Paiz DYArce

ﬂasssuussn::uussssssn:taa

| LoaSo Corperal |
3.233 40,86 2,93 0,00
5.436 41,24 3,06 0,00
5.678 41,34 2,93 0,00
5.884 41,33 3,05 0,00
6.482 41,07 293 0,00
7.168 40,86 293 0,00
7.179 41,18 2,93 0,00
7.206 41,12 293 0,00
7.404 41,23 2,53 0,00
7.867 41,12 2,94 0,00
8298 40,86 2,98 0,00
9,635 do98) 2931 000
10.510 42,55 1,39 0,28
11.224 43,09 1,39 0,26
11.262 43,37 1,39 0,26
11.567 44,08 1,29 0,28
11.72) 22,80 1,53 0,28
12.859 43,50 1.59 0,38
12.768 43,37 1,39 0,40
13.142 42,64 1,9 0,28
13,508 43,32 1,39 0,28
18,789 42,63 1,49 0,28
14.566 a3.78 1.60 0,28
14.791 42,51 1,39 0,28
14,834 A3 AS 1,39 0,28
15418 42,71 1,59 0,28
15,548 42,60 1,59 0,28
15,563 43,20 1,39 0,28
15.950 42,50 1,39 0,28
16.052 43,95 1,39 0,28
16,375 42,78 1,39 0,28
17.145 42,49 1,39 0,26
17.257 4294 1,47 028
17.492 43,20 1,39 0,38
V7678 43,90 187 0,28
17.72 4328 1,47 0,28
18,108 42,45 139 0,28
18.280 42,83 1,39 0,28
19.348 4304 1,29 628
19.508 43,04 1,39 0,28
20.077 33,72 2,62 0,99
20.396 32,12 2,62 0,86
20,727 2,61 0,96
22207 2,48 0,86
22.740 32,96 2,58 0,85
22.746 347 2.8 0,85
22,821 81,59 2,48 0,86
24,059 32,02 2,48 0,86
24,394 31,90 2,48 0,86
24,458 31,90 2,48 097
24.650 32,87 2,48 0,86
25,102 34,22 2,70 0,86
25.345 32,52 2,59 0,37
25.540 31,68 2,98 0,86
26,271 24,30 2,89 0,86
26,497 31,87 2,48 0,86
26.652 31,97 2,58 0,36
27.471 32,05 2,48 0,86
27.760 31,56 2,08 0,86
28.012 42,23 2,48 0,86
28016 32,99 2,67 0,86
28,668 32,30 2,88 0,86
39.068 31,88 267 0,86
29.112 228 0,95
29.132 31,74 2,48 0,85
29.336 3247 2,48 0,86
29,700 31,74 2,48 0,86
29.793 32,18 2,57 1,13
20.846 32,72 257 0,36
29.981 33,36 2,57 0,86

Autores, 2021.
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Tabela 11. Populagio e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada dos crimes: Homicidio, Latrocinic e Leséo Corporal seguida de
Morte, por Municipio do Estado do Paré, Brasil, 2016 (Continuacao).

Ordem | | Populagde | Bomicidie | Latrostuic | Lesde Corporal
71 | Santo Anténio do Taud 30.129 28,48 1,76 0,20
72 | Mediclidndia 30.315 29,23 1,76 0,20
73 | Séo Domingos do Capim 30.987 28,33 1,88 0,20
74 | Oetras do Pard 31287 27,83 1,76 0,20
78 | Ourlldndia do Norte 31359 28,56 1,76 0,20
76 | Irituia 31.664 28,31 1,88 0,32
77 | Concdrdia do Park 31.884 29,02 2,00 0,20
78 | Gurupd 32,049 27,94 1,76 G,20
79 | Cachoeira do Piril 32.159 28,89 1,76 0,20
80 | Bldorado dos Carajis 32.780 29,21 1,76 0,20
81 | Curralinho 32,881 27,81 1,76 0,20
Almeirim 33.282 28,38 1,76 0,20
83 | Canad dos Carsjis 34.853 30,64 2,20 0,20
84 | Igarapé-Agu 37.547 28,18 1,86 0,20
85 | Afua 37.778 28,27 1,76 0,20
86 | Tucumi 37.920 28,57 1,96 0,20
87 | Curucé 38.391 28,06 1,96 0,20
88 | Muand 38.616 27,66 1,96 0,20
89 | Golanésia do Pari 38.677 28,85 1,76 0,20
90 | Porto de Mo 39.246 28,44 1,76 0,20
91 | Salindpolis 39.328 28,43 1,86 0,20
92 | Jacarcacanga 41.487 27,83 1,76 0,29
93 | Xinguara 43,188 29,23 1,76 0,20
94 | Augusto Corréa 44,227 28,07 1,85 0,20
95 | Uruardé 44,370 29,44 1,76 0,20
96 | Baiio 44,956 28,23 1,76 0,20
97 | Pacajd 45.596 30,22 1,85 0,20
98 | Conceigio do Araguaia 46,485 28,45 1,76 0,20
99 | Rurépolis 47.971 28,10 1,76 0,20

100 | Rondon do Pard 50,460 36,94 2,05 0,26
101 | 6bidos 50.596 35,14 2,05 0,26
102 | Vigia 51.708 39,13 2,17 0,50
108 | ltuplranga 51,806 38,12 2,05 0,26
104 | Capitdo Pogo 52,768 37,94 2,41 0,26
108 | Acari 54.080 38,22 2,28 0,26
106 | Alengquer 54,960 35,46 2,28 0,26
107 | Juruti 55.179 35,34 2,05 0,26
108 | Ulianépolis 55,739 37,07 2,16 0,26
109 | Monte Alegre 56.391 35,09 2,05 0,26
110 | S&o0 Miguel do Guam4 56.667 36,46 2,16 0,26
111 | Jecunda 56.781 36,68 2,08 0,26
112 | Dom Eliseu 57.251 356,78 2,16 0,26
118 | Portel 59.322 36,05 2,15 0,26
114 | Viseu 59.401 35,18 2,15 0,26
118 | Benevides 59.836 41,11 2,26 0,26
118 | Ipixuna do Pard 60.433 36,13 2,05 0,26
117 | Igarapé-Miri 60.675 37,93 2,36 0,26
118 | Tomé-Agh 61.095 37,91 2,36 0,26
119 | Breu Branco 62,737 36,28 2,15 0,26
120 | Capsnema 66.759 37,08 2,24 0,26
121 | Santa Jsabel do Pard 67.686 39,21 243 0,26
132 | Santana do Araguala 68,934 36,13 223 0,26
123 | Oriximind 70.071 35,65 2,23 0,26
124 | Novo Repartimento 72.347 38,29 2,08 0,26
128 | Moju 78.629 37,51 2,29 .26
126 | Redencido 81.647 37,01 2,20 0,26
127 | Itaituba 98.485 38,30 2,24 0,32

Breves 99.080 35,61 2,11 0,45

—l28
Fonte: Autores, 2021.
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Tabela 11, Populagéio e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada dos crimes: Homicidio, Latrocinio e Lesao Corporal seguida de
Morte, por Municipio do Estado do Para, Brasil, 2016 (Continuacéo).

Ordem Homicidio | Latrocinio | Lesiio Corporal
129 | Tail&ndia 100,300 44 47 3,61 0,61
130 | Paragominas 108.547 46,39 3,60 0,73
131 | Tucund 108.885 43,89 4,22 0,61
132 | Altamira 109,938 47,28 4,83 0,61
133 | Barcarena 118,537 42,55 4,16 0,72
134 | 8#o Félix do Xingu 120.580 43,49 3.47 0,61
133 | Braganca 122.881 41,75 3,80 0,61
136 | Marituba 125.435 49,45 4,66 0,93
137 | Cameta 132.515 41,73 3,68 0,71
138 | Abaetetuba 151934 42,94 3,83 0,88
139 | Castanhsal 192.571 47,24 4,60 0,82
140 | Parauapcbas 196,259 45,42 3,75 0,61
141 | Marabd 266.932 50,78 1,57 0,12
142 | Santarém 204.447 37.68 1,63 0.22
143 | Ananindeua 510.834 68,71 4,31 0,78
144 | Belém 1.4456.042 60,72 2,84 1,38

Fonte: Autores, 2021.




por Municipio do Estado do Para, Brasil, 2016.
Ordom |
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Apéndice D

Tabela 12. Populagdo e Escores obtidos a partir da Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para
os crimes: Homicidio, Latrocinio ¢ Lesd@o Corporal seguida de Morte,

171

L% | Pepuingde | Nemicii | Latrestnts | Loake Cusposal,
Ba 3333 0,32 0,45 0,00
Pau D'Aren 5436 0,32 0,49 0,00
5678 0,43 0,45 .0,00

S&o Joko da Poola 5.864 0,33 048 0,00
Banbirdm Novo 6.483 0,93 0,45 000
Paro 71868 032 DAS 0,00
Abel Figueiredo 7.179 0,33 0,45 0,00
Brejo Crande do Amgunaiz, 7.206 0,34 045 0,00
Palesting do Purk 7404 0,33 0,45 0,00
Peine-Hol 7.867 0,33 0,45 0,00
Magnlbiics Barwia 8.298 0,32 0,45 0,00
_Sazt Cruz do Arart 9638 033 oS 000
Prisnavera 10.510 0,36 0,00 020
tohangup 11,224 0,34 0,00 020
Terra Alta 11.262 048 0,00 020
Scnadar José Porlirio 11,587 0,40 0,00 020
Colares 11.721 0,37 0,04 030
Pigarra 12,653 0,39 0,00 0,20
Cumaru de Norte 12.765 033 0,00 0,29
13.152 036 0,00 020

Bdo Joko do Aregnada 13.569 058 0,00 030
13.763 0,36 0,00 020

Vitdria do Xingu 14.566 0,39 0,06 0,50
Nova 14,791 0,46 0,00 0,20
Brasld Novo 14.834 0,38 0,00 0,20
8o Pranciaco do Pasi 15.418 0,37 0,00 0,20
Mojui dos cunpos 15.548 0,36 0,00 030
Baoaito 15,565 038 0,00 020
Aveiro 15.9% 0,36 0,00 0,20
Nova 16.032 0,30 0,00 020
Bor Josue do Tocentina 16.375 0,37 0,00 020
17.145 236 0,00 020

17.237 0,37 0,03 020

Bdo Castano de Ocdivelaa 17992 038 0,00 020
= 17.578 0,40 0,03 020

Rio Maria 17.721 0,33 0,03 o20
Terrs Sants, 18.105 0,36 0,00 020
18.280 037 0,00 020

bomicinat | jge| om| syl  em
o o

Santn Meria dus Barreiras 20.396 0,11 0,36 0,62
Esperanga do Pitid a0.7a7 0,14 0,36 0,62

840 Jobko de Pirabes 22.207 0,11 0,32 0,62
Suivalerrn 22,740 0,11 0,32 0,62
Cachocira do Arsri 22,786 0,09 0,232 o062
Chaves 22821 0,10 0,32 0,62
Santa Maria do Pard 24.05% o1 032 0,62
Sdo Qeraddo do Aragusds 24.394 0,10 0,32 0,62
24483 0,10 0,32 0,70

840 Domingos do Arngnia 24,556 0,13 0,32 0,62
Progresso 25102 0,16 0,38 0,542
Garrafdo do 25.345 0,12 0,35 0,70
4o Bebamifio da Bos Viets 25540 0,10 0,32 0,62
26,21 0,18 0,44 0,62

Aguoa Asul do Noete 26097 0,10 D,a2 0,62
26,652 0,10 0,35 0,62

Marapanim ar.47m1 0,11 0,32 0,52
Umoeiro do Ajara 27.760 0,10 0,32 0,82
2802 0,11 033 0,62

Bujaru 28,016 0,13 D37 0,62
Marwoand 28,6568 2,11 0,35 0,62
Bagre. 29.065 0,10 0,37 0,62
Miz do Rip 29.113 0,11 0,35 0,69
Prainhs 26132 0,10 0,22 0,62
Places 29.336 0,13 0,32 0,62
Porte do Pedras 28.700 0,10 0,32 0,62
Tracusicos 29.793 o1 0,35 0,82
Mocsjuba, 29.846 0,12 082
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Tabela 12. Populagdo e Escores obtidos a partir da Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes:
Homicidio, Latrocinio e Leséo Corporal seguida de Morte, por Municipio do

Estado do Para, Brasil, 2016 1Continum~§£.
o,

ﬁ Banto Anthek 5o Teahk gm Ell
T8 | Medicifodia 30318 0,04 G611
73 | Séa Damings do Capim 30947 0,02 0,16
¥4 | Oclran do Pard 31287 0,00 0,11
T8 | Ousilindis do Nerte 31.359 o2 0,11
76 | Eituia 31.664 o002 0,14
77 | Conotrdsa do Pard 31,884 0,03 018
¥8 | Curups 32,049 6,01 0,11
79 | Cachorin do Pirik 32.139 0,03 0,11
W0 | Wdaredo dos Carajds 32780 0,04 on
81 | Curmelinho 32.58) 0,00 0,11
83 | Akneirin 23.282 0,02 0,11
83 | Canad doa Carnja 34,853 oar

84 | Igarapt Agu 37.847 0,01 0,14
a5 | Afut 37.778 0,01 0,11
86 | Tucumi 37.920 0,02 0,17
27 | Curugh 38,391 0,01 0,17
88 | Muand 38616 0,00 0,17
89 | Golanbeis do Purd. 38.677 0,63 0,11
90 | Porto de Mos 39.246 0,02 0,11
91 | Selindpolia 39.528 0,02 0,14
93 | Jacaroacangs 41,487 a,11
98 | Xingomrn 43,188 0,04 Q9,1
94 | Augoato Corréa .27 om 0,13
96 | Uruerd 4370 0,04 0,11
96 | Baisio 44,956 0,01 0,11
#7 | Pacugd 45.556 0,06 0,13
98 | Cancelglio do Arnguala 46485 0,02 01
) 47.971 9,01 11
100 | ¥ondon do Part 50460 023 0,19
101 50.526 0,18 0,19
103 51,708 0,28

| Leako Corporal
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,23
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,24
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,14
0,21
0,14
0,34
0,14
0,14
0,14
0,14
14
0,28
0,18
0,23
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,8
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,38
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,18
0,23
0,44
0,53
0,44
0,54
0,44
0,44
0,67
0,51
0,53
0.5
S8,
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Tabela 12. Populagdo e Escores obtidos a partir da Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes:
Homigidio, Latrocinio e Les@o Corporal seguida de Morte, por Municipio do
Estado do Para, Brasil, 2016 (Continuagho).

rtm[Meskiple  [popuicie | peictd] s Gaporal_
P 266,932 0,56 0;3 009
343 | Santarém X294 447 16
— e I
144 1.4486.042 2' 0.‘2 a
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Apéndice E

Tabela 13. Populagdo ¢ Escores obtidos a partir do Indice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada

Padronizada por Municipio do Estado do Paré, Brasil, 2016.
T — T
1 | Bannach 3233 0,3871
2 | Paa D'Arco 5438 0,3822
8 | Bapucala 8678 0,3604
4 | 480 Jallc da Ponta 5.484 03811
8 | Santarém Novo 6.482 0,3586
§ | Furo 7,168 03571
7 | Abel Figusicedo 7179 0,3591
# | Brejo Grande do Areguade 7206 0,3630
9 | Malesting do Paré 7.404 0,3596
10 | Peixe-Boi 7.867 0,3569
11 | Magalhice Barula 8.298 0,3571
| Sanis Orox do Arart 2
13 | Primavers 10.510 0,1208
14 | lohangepl 11,224 0,1248
s 11,252 0,1263
16 | Senador Joeé Porfirin 11,587 0,1306
17 | Calares 1. 0,1458
18 12.653 0,1273
19 | Cumaru do Nerte 12,765 0,1370
20 13,142 0,1214
1 | 8ko Jokio do Aragisde 13,569 0,1260
2 13.783 01314
23 | Vitéria do Xingu 14.566 0,1665
234 | Nova Timboteus 14.791 0,1206
23 | Braafl Novo 14.834 0,1269
36 | Blio Franciaco do Pard 15418 0,1219
27 | Mojul dos campos 15.548 0,1212
a8 15.565
2% | Avciro 15950 0,1205
30 | Nowa 16.032 0,1302
31 | Bam Josua do Tocantina 16.375 0,1224
a 17,1458 0,1208
33 17.237 0,1502
84 | Sio Castuno de Odivelas 17.452 0,1282
85 17.578 0,1454
88 | Rio Maria 7.7 01411
37 | Terra Banta 18.105 0,1204
38 | Truirdo 18,280 0,1227
29 | Sanin Luzis do Purd 19,348 0,1242
AQ ;ﬁ 1241
al Sanin do Pl 0,3413
42 | Sanvin Marin das Barreies 20,396 0,3185
a3 TRaperanca do Pirig 20.737
44 | Sbo Jollo de Plrabas 22.207 0,2952
- 22,740 0,295)
46 | Cachoeive do Araxt 22,786 0,2912
47 | Chuven 22821
A8 | Sania Maeria do Pard 24.059 0,2949
49 | 880 Geraldo do Aroguals 24.994 0,3941
8o 24488 0,3036
$1 | 880 Domingos do Areguaia 24.639 0,3006
(] 25,102 0.3470
88 | Garradilo do Norte 25,348 03289
64 | S8o Bebastito da Boa Viata 25,540 0,2926
(] 26271 0,3816
86 | Agus Azul do Norte 26497 0,2939
[ 24 26,652 0,3i21
a8 2TATI 0,2951
89 | Limosdro do Aforo 27.760 0,2918
60 | Anajhs 28.012 0,2963
61 | Bujaru 28,016
62 | Maracani 28.668 0,3131
53 | Bagre 29.065
64 | Mae do Rio 29112 0,3190
88 | Prainba 29.132 0,293G
66 | Placss 29.336 0,297%
&7 | Ponta de Pedres 289,700 0,2930
68 | Tracomtenn 29,793 0,3352
69 | Mocajuba 29.846
991

—O AR O0 Pard,
Fonte: Autores, 2021,
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Tabela 13. Populagio e Escores obtidos a partir do [ndice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada por Municipio do Estado do Para, Brasil, 2016 (Continuagéo).

.m.%__m.m

71 | Sxrile do Tauk 30.129 0,0665
73 | Medicliandia a5 0,0m7
™ Domingos do Capbm 30.987 0,0873
74 | Oviran do Purit 31257 00623
75 | Ouclitadia do Norte 3% 0,0672
T 664
77 | Concédrdia do Paré 31.884 0,112
™ 32,049 )
79 | Cachoeira do Pirid B E ) 00654
80 | Eldorudo doe Carxjéa 32.780 0,0715
8 1 32881 0,0621
82 | Aimelrim 33282 0,0680
83 | Canad dos Carejde 34.853 0,1582
84 | Ipgarapd-Aga 37.547 0,085
s 37778
84 | Tucums a7.920 0,1026
57 34.39)
83 38616
89 | Golanésia do Fart W6T7 0,085)
90 | Porto de Mox 39246 0,0663
91 | Sxlindpolia 39,328 0,0834
92 | Jocarsacange 41,587 oo
89 | Xinguare 43.188 V0717
4 | Augusto Corréa 44,227 0,079
88 | Uruart 44370 00731
96 | Balio 44.956 0,0649
97 | Pacih 45,596 0,0931
98 | Concelglio do Arsguaie 4:.;: 00664
99 4 1

— TR TR b S
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Apéndice F

Tabela 14. Populagéio, Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada e
Classificacdo dos 144 Municipios do Estado do Paré, Brasil, 2016.

Muaioiplo Fopulaglo ____ _____ Classificecdo
1 | Bannach 3233 0,3571 Balxo
2 | Puu Y Arco 5436 0,2822 Buixo
8 | Bapucaia 8678 0,3604 Babeo
4 | Sto Jobo da Ponta 5.584 0,3811 Babo
8 | Ssntarém Novo 5482 0,3386 Baixo
6 | Faro 7.168 03571 Baten
7 | Abel 7179 03591 Babso
# | Brojo Grande do Arwgunia 7206 04,3630 Baixo
¥ | Pulestinn do Pari 7404 Balxo
10 | Pelze-Eol 7.867 o, Babeo
11 | Magnibies Burute ;m 0,3571 Bakeo
13 10.510 %ﬂ Muito Bakeo
14 | Inlocogapi 11.224 0,1245 | Muito Baixo
15 | Terrs Alla 11,262 0,1363 | Mullo Baixo
16 | Senador José Pocfirlo 11,587 06,1306 | Muite Batxo
17 | Calares 11,721 0,1458 | Muito Baixo
is 0,1273 | Mullo Bato
19 | Cumarc do Norte 12.768 01370 | Muito Bakeo
20 18.142 0,1214 | Muito Baixo
21 | Silo Jodo do Aregasia 13.565 0,1260 | Muilo Buxixo
a | Curod 13.783 0,214 | Multo Baben
23 | Vitdria do Xingu 14,556 0,665 | Mufto Bakxo
24 | Kovw Tinboteus 14.79L 0,1206 | Muito Baixo
2T | BrasE Novo 14,834 0,1269 | Mulo Babeo
286 | S2o Francisco do Pard. 15.418 0,1219 | Muito Babm
27 | Maid dos canpon 0,1212 | Muito Bako
8 15,563 09,1282 | Muito Bebo
29 | Avelra 15550 01208 | Multc Babm
30 | Nova 16.032 0,1302 | Muito Baixo
81 | Dom Jesus &0 Toomnting 16.375 0,1224 | Muito Babxo
17.145 0,1205 | Muito Babe
a3 17257 0,13938 | Multo Bakxo
34 | Sio Cactmno de Odivelas 17.492 0,1262 | Muilo Baixo
a8 17.578 0,1454 |  Musto Balm
36 | o Marle 17731 G411 Multo Babeo
37 | Terma Semtn 18.108 01204 |  Muite Baixo
38 18,280 0,1227 | Muito Babo
39 | Sante Lusia do Pard 19.348 00,1242 | Multc Babeo
40 do 19.508 01241 Batxo
41 | Benta Barbara do Pard 20077 3413 Babeo
42 | Sante Maria das Barreires 20.39¢ 60,3185 Batxo
43 Eaperwoga do Piria, 20.727 Baixo
44 | 8Ac Jolo de Pimbas 2207 00,2982 Habeo
48 | Salvaterra 2210 02951 Babeo
46 | Cachocire. do Areri 22.786 02912 Baixo
47 | Cheoren 22831 Buixo
48 | Sente Marle do Pars 24.05% 0,2949 Babeo
4% | S0 Geraldo do Araguaia 24.394 0,2941 Baixo
0 24.938 Balxs
#1 | 5o Domingos do Araguala 24.658 0,3006 Bakeo
&2 25.102 0,3470 Babeo
52 | Gurrafiio do Norte 25345 0,3289 Baixo
54 | 8o Sebastito da Boa Vista 25.540 Babo
[ 26.27L 0,36816 Babeo
36 | Agus Asul do Nocte 26.497 Baixo
L .4 26652 03121 Babxo
L .47 0,2951 Batxo
59 | Limosire do Afaru 27.7%0 032918 Balkxo
60 | Anuiha 28.012 Balxo
61 | Bujeru 28.016 Babxo
63 | Marocand 26568 [ 5 K31 Bafxo
&3 | Bagre 29.085 0,32%9 Baixo
64 | MAs do Rin 29.112 60,3190 Babo
68 | Preinha 29.132 Batxo
686 | Placoa 29236 02979 Baixo
67 | Pouta cie Podras 29.700 0,2930 TRalwo
68 | Truccateus 29.793 Bakeo
89 | Mocmjuba 29.846 06,3153 Balxo
70 | Aurors do Pand 29.991 0,3128 Balan
Fonte:
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Tabela 14. Populagéo, Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada e
Classificagdo dos 144 Municipios do Estado do Para, Brasil, 2016

{Continuagéo).

[T oyulasis ICVMEDYYS | Clamificagls
71 | Semin Antirio do Tuuk 30,129 Muito Buixo
” 20315 00717 | Muito Baieo
73 | S8o Domingoe do Caplm o, Budto Baixo
74 | Oalras do Pasé 31257 0,0623 | Mudto Batro
#8 | Ourildndia do Norts 81359 00672 | Muidto Baiwo
76 31.664 Mudto Baleo
77 | Concérdia do Pard 31884 ©.1124 | Mutto Selwo
78 32.049 Muito Baixo
79 | Cachorira do Pirid 32.13% Muito Baizo
80 | Pidorwdo doe Crurnjis 32.780 0,0715 | Muilo Baixo
n 32.881 00621 | Mudlo Huixo
L -] 33.282 Mudto Baino
83 | Canadl dee Carsjbs 34,853 0,1582 | Multo Balno
54 | Igosapé Agu 37.547 00825 | Multo Beino
L 37.7178 Multa Belxo
88 | Tucumd 37.520 0,1026 | Multo Haixo
87 | Curuga 3a.391 00938 | Mulio Balxo
85 | Muand ELESEY 005955 | Muiw Balxo
89 | Ocianiin do Perk 38.677 00691 | Muito Baixo
90 | Perio de Mon 39.246 00663 | Muito Baixo
21 | Salindpolis 39.528 0,0834 | Multo Baino
$2 | Jacareacangn 41487 00703 | Multo Bateo
S | Xingaarn 43,188 00717 | Multo Balwo
94 | Augusto Carréa 44237 BMuito Bateo
98 | Uruard 44.570 00731 | Muito Baleo
96 | Bailo 44.956 00649 | BMulio Balwo
97 | Pacajh 45.596 00931 | Muiwo Balxo
- - 47, M

L {

& % Fard. 460 %ﬁ
101 | Shidon 50.596 0,1655 | Muito Balxo
102 | Vigie s1.708 02561 Buixo
103 | Trupmsogs S5LR06 Beixo
104 | Capitho Pogo 52768 0,26989 Badeo
108 | Aok 54.080 Baino
106 | Alenquer 54.960 0,220% Baino
107 | Jurat 55179 0,1867 | Muito Baio
108 | Ullantpolis 55,739 03188 Baixo
109 Inw 6.991 0,1881 | Mutto Baixo
110 | Sda do Quams 56,667 02143 Belxo
111 | Jacundd 25.781 01958 | Multo Belxo
112 | Dam Rilken 57.251 03163 Balxo
113 | Portel S8 02107 Badxo
114 | Viseu 54401 Raing
118 | Benevidos 59.836 Bairo
116 | Ipbasne do Park 60,433 0,192 | Muito Baino
117 | igarapd-Mir #0.875 D,2804 Baixo
118 | Tom#-AcG 61.085 02599 Balxo
119 | Breu Braaco £2.737 03112 Balro
130 | Capatena 66.759 0,2323 Balxo
131 | Bante Iaabel do Pard £7.686 03800 Balxo
122 | Sarntana do Aregnsin 64,934 D2z51 Balxo
123 | Oriximsing 70,07t 02313 Baieo
124 | Nown Repartimento 72,347 0,2066 Baxizo
138 | Moju 78.629 0,2447 Baino
124 | Rodengo 81547 02258 Baino
127 | Imituba 98.485 02471 Badxo
125 | Hroves 95080 oaiTa Habno
139 | TeDbndia 100,500 0,5543 Médio
130 | Parsgomines 108.547 0,5764 Médio
131 | Tucwnad 108,585 Alto
132 | Atarcira 109.538 0, 7679 Alto
133 | Barcersna 118.587 0,6483 Aleo
184 | 8fo Féix do Xmgn 120,580 0,5240 Miadio
135 | Draganca 122.88) Médio
186 | Marituba 135438 08014 Muto Ao
137 | Cuemath 132,515 0,5571 Médio
138 | Abmetztoba, 151,934 Alo
139 | Castanbal 192,571 g.vm Alto
140 196.259 } ‘

141 | Marabd 208,932 0,1651 | Muito Buixo

—a RS 01456 L M
=5 Ssntertcs — - _m%
144 | Belém 1,445,043 0,5858 Madio

Fonta: m
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Manual 3 — Como obter o indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada para Bairros - http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585840

Como obter o indice de Criminalidade
Meédia Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada para Bairros
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1 Apresentacao

Este manual é fruto da pesquisa desenvolvida pelo
Coronel da Policia Militar do Estado do Para Hugo Alexandre
Santos Regateiro, no Programa de Poés-Graduacao em
Seguranga Publica, do Instituto de Filosofia e Ciéncias
Humanas, da Universidade Federal do Para, sobre o
procedimento metodologico estatistico bayesiano para avaliar a
criminalidade de bairros. O seu objetivo é apresentar o passo a
passo para obtencao do Indice de Criminalidade Média

Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros.

2 Local Exemplo do Estudo

O manual foi desenvolvido tomando como exemplo os 71
bairros do municipio de Belém do Para, capital do estado,
situado na regiao Norte do pais, abrangendo uma area total de
1.059,466 km? e uma populacao estimada de 1.452.275
habitantes em 2017, seno o 12° municipio mais populoso do
pais (IBGE, 2018).




Figura 1 - Mapa do Municipio de Belém, Para, Brasil, 2021.
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Fonte: Autores, 2021,

3 Distribuicao de Frequéncias da Populacao
Belenense
Distribuicdo de frequéncias é uma série cujos dados estdo
agrupados em subintervalos do intervalo que esteja sendo
observado (PRAZERES, 1996, p. 128). Para obtencao da

distribuicao de frequéncias para a populagao dos bairros de

Belém, sao realizados 4 passos.

1° Passo: Fazer o Rol
De acordo com Prazeres (1996, p. 365), o rol é arranjo, em

ordem de frequencia crescente ou decrescente, do conjunto de
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dados numéricos. Para o exemplo em questdo, o consiste em
organizar os dados populacionais dos 71 bairros em forma de
Rol, ou seja, ordena-los de forma crescente (Tabela 1).

Tabela 1. Rol da Quantidade Populacional dos Bairros de Belém, Para,
Brasil, 2016.

N° | Bairro Pop. |N°  Bairro Pop.
1| Marahu 138 |37 | Fatima 12.964
‘2 | Porto Arthur 296 | 38 | Souza 13.806
3 | Paraiso 330 | 39 | Ponta Grossa 13.864
4 | Miramar 539 | 40 | Maracacuera 14.320
§ | Praia Grande 783 |41 | Canudos 14.449
6 | Bonfim 812 |42 | Curio-Utinga. 17.420
7 | Caruara 831 |43 | Aguas Lindas-Belém | 18.339
8 | Farol 891 (44 | Batista Campos’ 20.030
9 | Sucurijuquara 1.124 | 45 | Agulha 20.633
10 | Natal do Murubira 1,149 | 46 | Sao Bras 20.868
11 | Chapeéu Virado 1,213\ 47 | Nazare 21.462
12 | Aeroperto 1.225 | 48 | Pratinha 23.645
13 | Murubira 1.590 | 49 | Castanheira 25.566.
14 | Guanabara-Belém 1.662 | 50 | Barreiro 27.218
15 [ Aura 1,912 | 81 | Campina de lcoaraci | 27.971
16 | [taiteua 2.030 | 52 | Cabanagem 29.079
17 | Ariramba 2.033|53 | Bengui 30.752
18 | Baia do Sol 2.527 | 54 | Umarizal 31.496
19 | Sao Francisco 2.552'| 55 | Tenoné 31.851
20 | Universitario 2.677 | 56 | Maracangalha 31.961
21 | Mangueiras 2,984 | 57 | Cremacdo 32725
22 | Vila 3.182 | B8 | Parque Guajara 36.403
23 | Maracaja 3.501 | 59 | Mangueirdo 37.917
24 | Carananduba 5.699 | 60 | Parque Verde 40.955
25 | Brasilia 6.300 | 61 | Condor 44.756
26 | Campina 6.444 | 62 | Telégrafo 44 961
27 | Reduto 6.671 | 63 | Sacramenta 46,489
28 | Una 7.038 | 64 | Coqueiro-Belém 54.196
29 A_guas Negras 7.212/| 65 | Montese (Terra Firme) | 64.311
30 | Val-de-Cans 7.361 | 66 | Jurunas 67.492
31 | Sao Clemente 8.075| 67 | Marco 68.921
32| Agua Boa 8.953 | 68 | Tapana 69.785
33 | Paracuri 10.398 | 69 | Marambaia 69.826
34 | Cruzeiro 12,188 | 70 | Pedreéira 72.861
35 | Cidade Velha 12:695 | 71 | Guama 99.032
36 | Sao Jodo do Outeiro | 12,701

Fonte: Autores (2021) a partir de IBGE (2020).
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2° Passo: Determinar a Amplitude Total (AT)

A amplitude total é a diferenca entre o maior valor e o
menor valor de uma caracteristica observada quantitativamente
(PRAZERES, 1996, p. 27). Inicialmente, identifica-se o valor
maximo e o valor minimo da quantidade populacional dentre os
71 municipios paraenses e, em seguida, encontra-se a
Amplitude Total (AT) por meio da diferenca entre o maior e o
menor valor populacional, utilizando

AT = Valor maximo — Valor minimo
AT = 99.032 — 138 = 98.894

3° Passo: Determinar Quantidade de Classes (k)

Classes sao agrupamentos com limites especificados de
valores de observacoes individuais (PRAZERES, 1996, p. 72). A
determinacao da Quantidade de Classes (k) da populacédo pode
ser realizada de varias formas, as mais usuais sdo: (i) por meio
do meétodo de Sturges, o qual € indicado para valores maiores
de n, (i) pelo método da yvn o qual é indicado para valores
maiores ou iguais a 25 e (i) pela experiéncia do pesquisador
(BUSSAB; MORETTIN, 2017).
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(i) Determinacao da quantidade de classes (k) pelo método
de Sturges

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirdo os 71

bairros de Belém, pelo critério de Sturges, € determinada por
= 1+ 3,322 X log(N®de Bairros)

k= 1+3322 Xlog(71) = 7 classes

(ii) Determinacdo da quantidade de classes (k) pelo método
de Vn

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirdo os 71

bairros, utilizando a raiz quadrada de n € dada por

k = \/N® municipios = V71 = 8 classes

4° Passo: Obtencao do Intervalo de Classe (h)

Prazeres (1996, p. 225), intervalo de classe é a
amplitude de uma classe, ou seja, € a diferenca entre o maior
valor (Limite Superior da Classe) e o menor valor (Limite Inferior
da Classe) de uma classe. O comprimento ou a amplitude que
deve ter o Intervalo de Classe (h) ¢ obtido dividindo-se a
Amplitude Total (AT) pelo Numero de Classes (k). Neste trabalho
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sera utilizado o valor k obtido a partir da formula de Sturges,

isto é, k=7-

98.894
= 14.127

3.1 Construciao da Distribuiciao de Frequéncias do
Quantitativo Populacional dos Bairros de Belém

Para construir a distribuicdo de frequéncias do
quantitativo populacional dos bairros de Belém, o primeiro
valor da primeira classe, denominado Limite Inferior da Classe
(LIC1= ciasse), € constituido pelo menor valor do rol, ou seja, LIC;+
ciasse = 138. Ja o segundo valor da primeira classe, denominado
Limite Superior da Classe (LSCi* cissse), € constituido pela soma
do menor valor do rol ao resultado do Intervalo de Classe (h),

isto €&,
LSCys classe = LICys classe + h =138 + 14.127 = 14.265

Para as demais classes, na construgcdo dos Limites
Inferiores das Classes, somam-se Limites Inferiores das Classes
Anteriores +1, ou seja, LSC da classe anterior +1. E na construcao
dos Limites Superiores das Classes somam-se Limites Inferiores

da Classe Atual ao Intervalo de Classe (h), ou seja; LIC gs ciasse
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atual T+ h. Por exemplo, os LIC e LSC para a segunda classe sao,

respectivamente, dados por

L[Cza Classe - LSCli c|aSSe + 1 - 14‘.265 * 1 = 14-266

e

LSCys classe = LICss gjasse + h'= 14.266 + 14.127 = 28.393

Tabela 2. Distribuigao de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos:
Bairros de Belém, Para, Brasil, 2016,

Classe (k) Faixa de Populacido %?;me
A 138 a 14.265 39
B 14.266 a 42.520 21
C 42.521 a 56.648 4
D 56.649 a 70.776 B
E 70.777 a 84.904 1
F 84905 a 99.032 1
G 99.033 a 113.160 0

Fonte: Autores, 2021.

Muitas vezes o Numero de Classes (k) e o Intervalo de
Classes (h), sao determinados pela experiéncia do pesquisador.
Por exemplo, imagine que vocé tem as notas de uma prova de
200 alunos, entéo a raiz quadrada de 200, isto €, k = raiz (200)
= aprox. 14 classes, mas o pesquisador experiente pode

determinar que sejam apenas S classes, por exemplo,
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Tabela 3. Distribuicao de Frequéncias das Notas de 200 alunos.

Classes (k) Notas dos Alunos Quantidade

A 0,0 a 20 20
B 2,1 a 4,0 40
C 41 a 6,0 80
D 6,1 a 8,0 40
E 81 a 10,0 20

Fonte: Autores, 2021.

A partir da experiéncia dos pesquisadores determinou-se

novos Intervalos de Classe (h), na construcao da distribuicao de

frequéncias para a populagao dos bairros de Belém.

Tabela 4, Distribuicdo de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos .
Bairros de Belém, Para, Brasil, 2016, com Critérios do Pesquisador.

Quantidade
Classe (k) Faixa de Populacido de Bai
A 0 a 999 8
B 1.000 a 1.999 7
C 2.000 a 4.999 8
D 5.000 a 9.999 9
E 10.000 a 19.999 11
F 20.000 a 29.999 9
G 30.000 a 39.999 7
H 40.000 a 49.999 4
I 50.000 a 100.000 8

Fonte: Autores, 2021,

4 Obtencao do parametro ck

Calcula-se o valor do parametro ¢k para a k-ésima classe, a

partir de
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_ media de populagio da classe k
"~ média de populagio da Gltima classe

Cx

Na Tabela 4, pode-se observar que a primeira classe (A) e a
ultima classe (I) sdo constituidas, respectivamente, por 8 e 8
bairros de Belém. A Tabela 5 apresenta os bairros de Belém que
constituem a primeira classe (A) e a ultima classe (I) da Tabela
4 e, seus respectivos quantitativos populacionais, para o ano de
2016.

Tabela 5. Quantidade Populacional dos 8 bairros de Belém, Para, Brasil,
que Constituem a primeira {A) e a tltima Classes (I} da Tabela 4, 2016,

Classe  N° Bairro Populacao Total
1 Marahu 138
2 Porto Arthur 296
3 Paraiso 330
& 4 Miramar 539 VAR
A 5 prdla Graide 783 4620
6 Bonfim 812
7 Caruara 831
8 Farol 891
64 Coqueiro-Belem 54.196
65 Montese (Terra Firme) 64.311
66 Jurunas 67.492
9 (1) 67 _Marco 68.921 566.424
68 Tapana 69.785
69 Marambaia 69.826
70 Pedreira 72.861
71 Guama 99.032

Fonte: Autores, 2021.

Os valores meédios de populacao da primeira (A) e da

ultima (I) classes da Tabela 4, sdao dados, respectivamente, por
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_ 4.620

_ 566.424
Kimg = —5— = 70.803

Logo, o valor do parametro ¢k para a 1® classe é

. 577,5 —
YT e

Tabela 6. Distribuicao de Frequéncias do Quantitative Populacional dos.
Bairros de Belém, Para, Brasil, Média de Populacao e Parametro ¢, 2016.

Classes Quantidade Médiade
(k) Faixa Populacional % piivos Populagio

A 0 a 999 8 577,50 0,008
B 1.000 a 1.999 7 1.410,71 0,020
c 2.000 a 4.999 8 2.685,75 0,038
D 5.000 a 9,999 9 7.083,67 0,100
E 10.000 a 19.999 11 13.922,18 0,197
¢ 20.000 a 29,999 9 24.052,44 0,340
G 30.000 a 39.999 7 33.300,71 0,470
H 40.000 a 49,999 4 44.290,25 0,626

50.000 a  100.000 8 70.803,00 1,000

Fonte; Autores, 2021,

5 Taxa de Criminalidade por Crime

A Taxa de Criminalidade de cada tipologia criminal &
caleulada por 100 mil habitantes. Dessa forma, o calculo Taxa

de Criminalidade é dado por
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N¢ de Ocorrénciasj, A_
X 100.000

G = Populagao ;

onde TC;; a Taxa de Criminalidade para o crime j no bairro [, por
exemplo, considere o crime furto para o bairro Marahu no ano
de 2016, sabe-se que a populacao de Marahu em 2016 é 138
habitantes (Tabela 1) e houveram 22 furtos em 2016 (PARA,
2020), assim Taxa de Criminalidade para o crime furto no

bairro Marahu é

22
TCFurto,Marahﬁ - m X 100.000 - 159,42

A Tabela 9 do Apéndice A apresenta a quantidade
populacional, quantidade e a Taxa de Criminalidade para furto,
homicidio; lesdao corporal e roubo, por bairro de Belém para o
ano de 2016.

6 Taxa de Criminalidade Média Bayesiana por Crime
da k-ésima Classe

A Taxa de Criminalidade Média Bayesiana por crime €

obtida a partir de

__ Somadas Taxas do Crime j na Classe k

TCMBj, = :

Quantidade de Bairros na Classe k
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onde TCMBj, é a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana do

crime jna classe k.

Tabela 7. Quantidade Populacional e Quantidade e Taxa de Furto. da
Primeira Classe (A) da Tabela 4, por Bairro de Belém, Para. Brasil,

2016.
5 Y ‘Populacido Furto

1 Marahu 138 22 159,42

2  Porto Arthur 296 48 162,16

3  Paraiso 330 35 106,06

1* (A) 4  Miramar 539 14 2597
5  Praia Grande 783 49 62,58

6 Bonfim 812 6 7,39

7 Caruara 831 10 12,03

8 Farol 891 74 83,05

Total 618,67

Fonte: Autores, 2021,

Considere o crime furto para a primeira classe da Tabela 4
para no ano de 2016, Conforme dados na Tabela 7. Assim Taxa
de Criminalidade Média Bayesiana do crime furto para a

primeira classe é

618,67

& 77,33.

TCMBgyrto,2 classe =

A Tabela 10 do Apéndice B apresenta a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana dos crimes: furto, homicidio,
lesdo corporal seguida de morte, latrocinio e roubo por bairro

de Belém para o ano de 2016.
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7 Taxa de Criminalidade  Média Bayesiana
Ponderada por Crime (1* Ponderacao)

A propor¢ao representada pela ocorréncia de um crime por
100.000 habitantes é substancialmente diferente entre areas de
grande e pequeno porte. A ocorréncia aleatoria de um crime em
um bairro de pequena populacao tem grande impacto, podendo:
gerar a informacao de que o indice de criminalidade no bairro é
elevado. Para se retirar a hipotese de aleatoriedade, sobre as
estimativas de crimes, aplica-se a Taxa de Criminalidade Média

Bayesiana Ponderada (TCMBP) para o grupo dos 71 bairros.

Conforme proposto por Marshall (1991), a remogao da
hipotese de aleatoriedade sobre as estimativas dos delitos é
calculada pela Taxa de Criminalidade Meédia Bayesiana
Ponderada (TCMBP), a qual consiste em duas formas de
ponderacao: () constante (¢ entre O (zero) e 1 (um) e (&)
constante complementar de ¢ multiplicado pela taxa média dos
delitos em bairros de mesmo porte. A Taxa de Criminalidade

Meédia Bayesiana Ponderada € dado por

TCMBP; = ¢ X TCy + (1 —¢) X TCMBjy,

sendo TCMBP; a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana

Ponderada (estimativa corrigida do total de ocorréncias
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registradas) do crime j no bairro L TC; ¢ a Taxa de
Criminalidade do crime j para o bairro I, TCMBy, ¢ a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana para o crime j na classe k; ¢, &
o parametro que amortece o valor do evento ocorrido na classe
k. Por exemplo, considere a obtencao da Taxa de Criminalidade
Média Bayesiana Ponderada para o crime furto para o bairro

Marah( no ano de 2016. Assim, tem-se que

TCMBPryreomarans = 0,008 X 159,42 + (1 — 0,008) X 77,33 = 78,

A Tabela 11 do Apéndice C apresenta a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dos crimes: furto,
homicidio, lesdo corporal seguida de morte, latrocinio e roubo

por bairro de Beléem para o ano de 2016.

8 Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada por Crime
Apos o calculo da TCMBP;;, padroniza-se a referida taxa em
uma escala de 0 a 1. O método de padronizacao € realizado
para permitir que sejam feitas comparacoes dos resultados em

diferentes periodos. Dessa maneira, a padronizacao é dada por

(rcMmBpP jméximo‘TCM BP jmfnimo)’

TCMBPP;, =
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sendo TCMBPP;, € a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada do crime j no bairro I, TCMBPjy,inimos €
TCMBP)ys5imo S0 0 menor e maior valores, respectivamente, de
Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dentre os
71 bairros para o crime j. Assim, sabendo-se que a partir da
Tabela 11, do Apéndice A, TCMBPpmime=12,10 e
TCMBP;miximo = 111,76, a Taxa de Criminalidade Média
Bayesiana Ponderada Padronizada para o crime furto para o

bairro Marahti no ano de 2016, é dada por

(78-12,10) . .,
(111,76-12,10) 0,66.

TCMBPP Furto,Marahi —

A Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada
Padronizada variaentre 0 (zero), representando o bairro com a menor
ocorréncia de criminalidade e 1 (um), representando o bairro com
maior ocorréncia de criminalidade. A Figura 2 apresenta como
classificar a criminalidade de um determinado bairre em funcao
de um crime, a partir da Taxa de Criminalidade Média

Bayesiana Ponderada Padronizada.

Figura 2 - Escala de Avaliacao da Taxa de Criminalidade Média
Bayesiana Ponderada Padronizada por Crime para Bairros.
0,00 0,00 0,20 0,30 040 050 060 070 080 0,90 1.(|>o

1 | | f

|Muito Baixa| Baixa | Média |  Alta | Muito Alta
Fonte: Autores, 2021,
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A Tabela 12 do Apéndice D apresenta os valores (escores),
obtidos a partir Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada para os crimes: furto, homicidio, lesao
corporal seguida de morte, roubo e latrocinio por bairro de

Belém para o ano de 2016.

9 Obtencao dos pesos por tipos de crimes
praticados no Brasil

Para obter os pesos por tipos de crimes praticados no
Brasil utiliza-se a média das penas minimas de cada crime
baseado Codigo Penal Brasileiro (BRASIL, 1940). Por
exemplo, para o crime furto tem-se que

“Furto, Art. 155 - Subtrair, para si ou para
outrem, coisa alheia movel: Pena - reclusdo, de
um a quatro anos, ¢ multa” ¢ *Furto qualificado, .
§ 4° - A pena € de reclusao de dois a oito anes, ¢
multa® (BRASIL, 1940).

A média dos tempos minimos das penas ao j-€ésimo

crime praticados no Brasil (MTMP) € obtida a partir de

Soma das Penas Minimas do j — ésimo Crime
Ntimero de Penas do j — ésimo Crime

MTMP; =

Logo, a média dos tempos minimos (em anos) das

penas para o crime furto €

L2
MTMPryreo = ——

T 1,50.
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Os Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil
sao obtidos a partir de

” MTMP,
J'™ Soma de todas as MTMP’

onde P; é o peso atribuido ao jésimo crime praticados no Brasil

e MTMP; é média dos tempos minimos das penas ao j-ésimo
crime praticados no Brasil. Assim, o Peso atribuido ao crime

Furto € dado por }
1,50

45,65

A Tabela 8 apresenta as Penas em Anos (Faixa, Tempo

Pesopyrio = = 0,0329.

Minimo e Média dos Tempos Minimos) e os Pesos atribuidos por

tipo de crime praticados no Brasil.

Tabela 8. Penas em Anos (Faixa, Tempo Minimo ¢ Média dos Tempos
Minimos) e Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil, 2020.

Pena em anos Peso dos
Crimes
Crime < Média dos
g Tempo e
Faixa Minimo n‘;‘:mpog
Futto Lad > 1,50  0,0329
ol 8 - 2a8 2 s 2 :
Homicidio Doloso 6 a 20 6 9,00 0,1972
12 a 30 12
Latrocinio 20 a 30 20 20,00 0.4380
Lesao Corporal 4a12 4 4,00 0,0876
seguida de morte
4alo0 4
Roubo 7a15 P 5,50 0,1205

Total 40,00 0,8762

Fonte: Autores, 2021, a partir do Codigo Penal Brasileiro (Decreto-lel N* 2.848, de 07 de
“dezembro de 1940).
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10 indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada do [-ésimo Bairro (2" Ponderacéao)

O calculo do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada do [l-ésimo Bairro é dado

por

ICMBDPP; = TCMBPPrurioy * Peso Furto + TCMBPPuomicidio
paloso,t X Peso Homicidio Doloso + TCMBPPLatrocinio
x Peso Latrocinio + TCMBPPiesao Corporal seguida de
morte) X Peso Lesao Corporal seguida de Morte +
TCMBPProute; * Peso Roubo,

onde TCMBPPruno,) € a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada do crime furto do [-ésimo bairro;
TCMBPPiomicidio Dolosot € @ Taxa de Criminalidade Meédia
Bayesiana Ponderada Padronizada do crime homicidio doloso
do l-ésimo bairro; TCMBPPiatrocinio) € a Taxa de Criminalidade
Meédia Bayesiana Ponderada Padronizada do crime latrocinio do
I-ésimo bairro; TCMBPPresao Corporal seguida de Morte; € @ Taxa de
Criminalidade Meédia Bayesiana Ponderada Padronizada do
crime lesdo corporal seguida de morte do l-ésimo bairro;
TCMBPProutoy € a Taxa de Criminalidade Média Bayesiana
Ponderada Padronizada do crime roubo do [-ésimo bairro.
Assim, considerando os dados da Tabela 8 e da Tabela 13
do Apéndice D, o valor (escore) do Indice de Criminalidade

Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada do bairro

Marahu para o ano de 2016, é dado por
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ICMBDPPyarans = 0,66 % 0,0329 + 0,94 x 0,1972 + 0,00 x
0,4380 + 0,94 x 0,0876 + 0,16 x 0,1205=
0,3082

O Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada variaentre 0 (zero), representando o bairro
com a menor ocorréncia de criminalidade e 1 (um), representando o
bairro com maior ocorréncia de criminalidade. A Figura 3 apresenta
como classificar a criminalidade de um determinado bairro em
funcao do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada.

Figura 3 - Escala de Avaliacao Indice de Criminalidade Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros.

00 S0 o o.lao' g0 0,50 089 '0.170 o SEENe
|
|Muito Baixa | Baixa |Média | Alta | Muito Alta
Fonte: Autores, 2021,

A Tabela 13 do Apéndice E apresenta os valores (escores),
obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada, dos 71 bairros para o ano
de 2016.




A Figura 4 apresenta o mapa dos escores obtidos a partir

do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente

Ponderada Padronizada dos 71 bairros de Belém do Para para o
ano de 2016.

Figura 4 - Mapa dos escores obtidos a partir do Indice de
Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada dos 71 bairros de Belém, Para, Brasil, para o ano.

de 2016.
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Fonte: Autores, 2021.

A Tabela 14 do Apéndice F apresenta Classificacdo da

Criminalidade dos 71 bairros d Belém, em funcao do Indice de

Criminalidade Meédia Bayesiana Duplamente Ponderada

Padronizada, para o ano de 2016.
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Apéndice C .

Tabela 11. Populacdo e Taxa de Criminalidade Média Bayesiana Ponderada dos
Crimes: Furto, Homicidio, Latrocinio, Lesao Corporal e Roubo por Bairro de. NN
Belém, Para, Brasil, 2016. _ NN

1 | Marahn 1 THO0 1,07 0,00 0,34 2805 \

.2 | Porta Arthur 294 78,03 1,12 0,00 0,14 20,04 OO

3 [ Parnisa 330 7757 1.07 0,00 0.4 25,66 WO

4 | Miramar 539. 76,92 1,08 0,00 0,14 25,86 N

S | Praie Gentwde 763 7121 1,07 0,00 04 2573 WA

6 | Bontien L{&] 76,76 1,07 0,00 0,14 2551 SO

7 | Caruara 531 70,80 1,97 0,00 0,14 25,54 N\

8 | Farol 51 7738 1,07 0,00 0,18 2564 N\

9 | Sucurjugusen 1124 54 64 0,32 0,00 0,09 17.90 N\

10 | Natal do Murublea 1149 54,90 0,32 0,00 0,09 17,95 N\

11 | Chapéu Vieada 1212 54,58 0,32 0,00 0,09 . Wy

12 | Aeroparto 1225 55,70 0,95 0,00 0,08 820 AN

13 | Murubira 1.5%0 50,87 0,33 0,00 0,10 15,52 W

14 | Guunabara Belem 1661 54,55 0,32 0,00 0.0% L8 W

18 | Aura 1912 53.54 0.32 0,00 0,09 17 N

16 | Iaitevs 2,080 .78 083 0,27 0,00 19,98 SO

17 | Ariramba 2.053 3316 045 0,27 0,00 14,39 NN

18 | Baia do Sol 2,527 AL18 0,85 0,26 0,00 13,66 WS

19 | Sd0 Francisco 2,552 31,33 0,85 0,26 0.00 13,52 NN

20 | Universitivric 2,677 30,24 0,79 0,25 0,00 1046 NN

21 | Manguciras 2,984 30,75 0,82 0,25 0,00 13,22 NN\

22 | vita 3,182 34,36 041 0,25 0,00 1383 "N\

23 | Marscala 3.301 30,37 0,79 0,26 0,00 u,g_ .

24 | Carunanduba 3,609 75,09 0,42 0,05 0,01 67 N\

25 | Brasil 6,300 74.22 0,92 0,07 0,01 68,52 N\

26 | Campina 6,444 111,76 094 0,05 0,01 93,38 \

27 | Reduto 0.671 £1.70 0,80 0,05 0,01 74,55

28 | Una 7024 74,06 0,85 0,08 0,01 7208 .

29 | Aguads Negras 7.2 7359 058 0,05 0,01 (S8 N

30 | Yol de-Cans 7.361 7843 0,82 008 0,01 7a44 \

31 | S0 Clemente 5.075 71,87 051 0.05 0,02 55,74 \

32 | Agun Boy 5,953 T3 R7 1,05 007 0.01 69,05 \

33 | Parmcuri 10,398 23,57 0,57 0,03 0.01 .67 \

34 | Crueeiro 12,188 30,63 0,52 0,06 0,00 3932

35 | Cidade Velha 12,695 41,25 0,51 0,04 0,01 WraN

36 | Sac Josio do Oureiro 12,701 26,18 0,23 0,00 ;01 AXs \

37 | Fatima 12,964 25,60 0,48 0,08 0,01 PL28

38 | Souza 13.800 27,02 0,44 0,03 001 3394 NN

39 | Ponta Grossa 13.86% 2356 0,52 0,03 0,01 32.55 NN

40 | Marscacners 14,320 23,79 0,52 0,03 0,01 .65 W

41 | Camudon 14449 26,64 0,49 0,03 0,01 3539 AN

42 | Curio-Utinga 17.420 24.48 0,53 0,03 0,01 30,99 N\

43 | Aguna Lindss Belem 18,319 21,57 0,42 0,03 0,01 TG N\

44 | Batista Campos 20.03) a5 0,43 0,01 10,00 56,42 :

43 | Agulha 20,639 3337 0,51 0,01 0,00 4547

46 | Séo Bras 20,564 59,62 0,46 0.01 0,00 71,59

47 | Nasord 21,362 54,09 0,41 0,03 0.00 55,05

48 | Pratiohy 23,635 32,19 036 0,01 0,00 49.43

49 | Castanbeirn 25566 43,56 0,54 0,01 0,00 56,41 \

50 | Barveiro 27.218 2975 0,47 0,01 0.00 41,84

51 | Campina de loomract 27.971 41,40 0,54 0,02 0,01 4158

82 | Cabaragem 20.079 32,32 0,95 0,0 0.00 3927 .

83 | Bengut 30,752 21.24 1,06 0,03 0,01 '39.75 \\

34 | Umnarisnl 3549 3599 0,30 0,00 0,02 39,54

58 | Tenoné 31,851 19.20 0,55 0,06 0,04 20,60

56 | Marscanguita 31.96) 14,61 0,50 0,01 0,01 25.65

57 | Crenugan 32725 2168 0,44 0,061 0,02 3424

58 | Parque Guajara 36403 13,87 0,58 6,02 0,01 2117

89 | Mangueirio 37917 22,16 0,59 001 0,01 35.31

60 | Pargue Verde 40955 2334 0,59 0,03 0,03 3“

61 | Condor 44,756 16,63 0,58 0,01 0,02 b

g Tekegrafo 44,961 20,89 0,69 0,06 o.o; -15.;5

Sacramenta 464840 19,93 0,75 0,05 0.0 4721

64 | Coqueiro-Beldm 54,106 12,10 0,20 0,00 0,00 21.8¢

65 | Montese [Terrn Fieme) 63,311 13,40 0,39 0,02 0,03 26,98

66 | Jurunis 67492 24,77 0,53 0,03 0,00 50,01

67 | Marco 68,911 026 0,32 0,01 0.0 W68

68 | Tapani 69,785 17,31 0,98 0,04 0,01 IIRY

69 | Marambain 69.826 18,37 0,60 0,00 0,00 3276 .

70 | Pedevira 72,861 26,13 0,51 0,00 0,01 3541

71 | Guarm 99.032 26.05 032 0,00 0,00 33.45

Fonte: Autores, 2021,
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Apéndice D BNy

Tabela 12, Populacdo e Escores obtidos a partir da Taxa de Criminalidade NN
- - - - % C IO . . RN
Meédia Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes: Furto, NN
. algs Al s 3 o 1l - L\
Homicidio, Latrocinio, Lesao Corporal e Roubo por Bairro de Belém, Para,
Brasil, 2016. N\
\ NN

1 | Marakb 128 060 (o023 0,00 0,94+ Uln \ N

21 Porto Arthur 2496 o6 1,00 00 0,94 016 : NN

3| Par 330 066 0.9+ 0.00 0,94 0,156 )

4 | Miromar a9 nas 0,96 00 094 o6 N

B Praia Orande 7583 0,65 0,594 0.00 0,94 016 NN

o | Bonfim a1 0.68 0,54 .00 (A o115

7 | Canuarn 331 0,65 094 000 0% oI5 NN\

8 | Parol 5091 0,66 01,63 0,00 1,04 .16 NG

m— —

9 | Bocurijuaquara T12+ 47 NE] 0,00 0,5 | 0,06 NN
10| Natad do Murubirs 1149 0,43 012 0.00 0,59 006 Y
11 § Chapén Vicado 1213 0,47 0,12 0.00 059 007 NS
12| Aetoporto 1225 0.44 0,16 o.00 (o) 0.06 \
13 | Murubin 1560 0,45 0,14 4,00 0,68 007 SO
14 | Guanabara-Beléem 1.662 .43 0,12 4.00 0,59 0.06 SN
l_!. Auril 1.9t .43 0,12 4,00 0,59 1) 06 \ N
16 | Mitewn 2030 9,19 0,68 1.00 0,00 [ N
17 | Arkesnt 2023 0,21 0,70 1,06 0,00 o002 "N\
18| Bain do Sol 157 0.1% 07 695 0,00 .01 NN
19 | Sao Fruninsco 2552 0% o071 o9e 0,00 000 WG
120 | Unnversitirio 2677 0% 0,64 093 0,00 0.00
21 | Mungueiras 2aRg 0,19 0,67 0,93 0,00 0,00 SO
22 ) Vila 3182 0,20 0,65 093 000 000 ' NN

__Sﬁdm 3,501 018 0,63 (;};97 0,00 ) .

24 | Carananduba 5049 0,61 067 ©0.20 0,05 067 N
25 | Braallia G300 0,62 0,78 026 0,08 062 :
26 | Campira Haa4 1,00 080 020 0,08 1,00 \)
27 | Reduzo envl 6,72 0,64 20 0,08 [k od \ W
28| Una 70338 0.62 0,71 020 0,08 073 SN
29  Negrun 7212 62 0,66 0,20 0,08 069 N
=30 | Val-to-Cans 7.361 0,60 067 031 0,08 76 N\
31 { S0 Clemente a075 060 0,65 0,20 07 066 .
32 ok sas3 0,62 093 0,28 004 2,70 .
33| Paracuri 10,398 0,13 0,40 0.1 0,0 0,22 \
34| Cruzeiro 12,188 0,14 0,4 0,23 0,15 041
35 | Cxlade Vellia 12,606 0,20 0,37 0T 0,04 0,33 \
36 | 530 Josn do Cuteirn 12,701 U148 0,57 023 0,04+ 028 .
37 | Fitina 12,964 0,14 0,30 0,11 0,08 0.2 OO
38 | Savus 13.506 035 0,25 0.11 0,04 025 AR
39 | Ponza Grloass 13,804 012 0. 0,11 0,04 029 W
40 | Marucainers 14,320 0,13 0,34 0,11 004 0322
41 | Canudos 14,449 o1 o4 011 0,04 028 N
‘3 MUW 17.420 0,12 0,36 011 0,04 n22
43 | A Lindas-Belem 16300 0,00 vl 01 0.04 017
44 | Batintn Campan 20.030 037 0,25 o.04 o0 054
45 | Agusibn 20633 02t 0, 00s 002 A0 \
46 | S40 Bran 20568 U8 0,25 04 0,02 075
A7 | Negurd 21,462 0,42 0,23 0,10 a0z ©.52 W
48 | Pratinha 23655 0,20 a7y 004 002 045 .
49 | Castunkeins 25566 o032 0,37 0,04 0,02 .54 SN
50 | Banvirn 27218 01N 029 0.0a 0,02 .38 \
51 | Camplom de Jooarnci PLRT S 0,10 037 o0 0,10 0.36 N\
52| Cabunigem 20079 0,21 0,54 0,13 0,02 0,45 SN
#3 | Bengul 3.752 0,09 0,93 0,10 0,06 0.43
54 | Umarizal 31,496 0,24 0._21 0.04 0,16 033
88 | Tenone S1.852 007 047 0.2t 0,26 021
86 | Marucangalha 31901 0,02 0,42 009 0,00 015
87| Cremacao 3.7225 010 0,26 004 0,16 0.26
" 88| Parque Guajarn 36,4038 0,02 0,41 0,09 0,08 010
59 | Ma i 37917 0.1] 0,42 0.04 0,0% 028
60 { Farqur Verde 40,955 o1t 042 011 0,17 0.3+
61 | Conor 4,756 005 0,41 0.0% 017 0.26 .
62 | Teligrado 44961 0.09 053 02t .26 .20
63 | Sacramenta 46,589, o8 o571 a2l 016 a2
64 | Comueira-iem 54,106 .00 0,00 .00 0,00 0,12
63 | Mansowe (Terca Farme| A 311 00t 0,20 0,06 o2 017 O
66 | Jurunas 67T 402 %13 0,658 o118 0,00 0,53 . \
67 | Mirco 75,921 0,26 0,43 0,05 0,20 0,42 :
68 | Tapani 6A.785 0,05 0,85 016 0,10 0.2¢6 .
69 | Marnmbeia 9326 0,06 043 0.00 [ 0.26 SN
70 | Pestreirn 2801 014 0,33 0,00 0,08 027
71 ik 90032 0,14 0,67 0,00 0,00 0,25

Sk
Fonte: Autores, 2021,
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Apéndice E S
Tabela 13. Populacdo e Escores obtidos a partir do Indice de
Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada dos NN
71 Bairros de Belém, Para, Brasil, 2016. N\

1 [ Masha 138 0,308 N
2 | Pocwo Arthar 296 0,320 OO
3 | Pnradan 330 0,308 NN
4 | Miramar K 0311 \ \
8 | Prala Grande s 0308 . NN
6 | Sonfim 812 Q07
7 | Canvara. 831 0,307 NN
8 | Fural B9} 0313 SN
9 | Sucurijuguara 1124 o8 "\
10 | Natul do Murubin 1149 0048 O
11 | Chapéu Virdo 1213 0101 NN
12 | Aecoporto 1225 0.105 RN
13 | Murubira 1.590 0.109 WA
14 | Guanabora Befem 1.662 Q097 SN
15 | Auri 1912 0,007
16 | Haiteun 2.030 0,580 NN\
17 | Arirambe 2033 0585 N
18 | 8314 do Sol 2827 0.578 e
19 | Sdo Francisco 2.552 0.578 NN
20 | Univecsitario 2677 0,540 \

21 | Mungueiris 2.984 0,546 A\

22 | Vil 3182 0,544
23 | Muracujh 3.501 0.558 W
24 | Carananduba h.600 0,320 NN
28 | Grasdin 6300 0,981 NN
26 | Campina 6.444 0407 A\
27 | Redusn 6.671 0,339 \ N
28 | Una 7,008 0.344
29 | Aguas Negrus 7.212 4,330 SO
30 | Val-de-Cans 7.361 0387 \
31 | Sao Clemente 8075 0,032 W
32 4953 040t NN
33 | Paracurs 10398 0161

34 | Cruzeiro 12,188 0.226

38 | Cidade \elho 12:695 0,212 WO
36 | Sa0 Joso da Cuteim 12.261 025t
37 | Fatima 12,964 0,144 NN
38 | Souza 13 806 0,137 NN
39 | Puntu Groimas 13.864 0,153 AN
40 | Maracacuers 14320 0,149 NN\
41 | Canudos 14 440 0,155

42 | Curid - Utinga 17420 0,153

43 s Linda-Selém 183530 0123

44 | Batlsta Camdpos 20,830 0. 140

48 | Aguiha 20,653 0,142

46 | Sao Bras 20,468 0179

47 | Nozaré 21462 9,168
48 | Pratinha 23.645 0224 \
49 | Castanhewrs 25,566 0.168 \

50 | Barreim 27218 0129

51 | Camping do foasrac 27971 0,169

52 | Cobunpge: 29.079 0,285

53 | Bengul A0.752 0,276

54 | Umarizal 11.496 0,123

55 | Yenond 31,851 0,235

86 | Marocangalha 31961 0,127

87 | Cremagho 32,7225 4,119

58 | Parque Guajarn 36,403 0.140

89 | Mangueinio 37917 0143

60 | Parque Verde 40.955 a,.193

61 | Condar 43,756 0,151

62 | Teltpralo 44,961 0.270

63 | Sucrurnenty 46,4989 0,271

64 | Cogueiro-Belém 54196 0015

65 | Montese (Teerd Flrme) 04,4311 105

66 | Furunas 03,492 0,252

67 | Marca 64,921 0:1%6

68 | Tapana 09.784 0280 NN
69 | Marambasa $9.826 0,118 .

70 | Pedreir 72961 0118

71 | Guama $9.032 1. 167

Fonte: Autores, 2021,
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. _ Apéndice F N
Tabela 14, Populacao, Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada e Classificacao dos

71 Bairros de Belém, Para, Brasil, 2016. NN
1 | Maraha 18 0,308 Alzo N
2 | Borw Arthur 296 0,320 Also SN
3 | Paralse 130 0,308 Alto WY
4 | Miramur 830 0,311 Alto WY
8 | Prain Grande 783 0,308 Alto
6 | Bonfim 812 0,307 Alto WY
7 | Caruars 831 0,307 Alto NN
8 | Faral 591 0,313 Allo NN
9 | Sucurijugquary 1124 0,008 Multo Baixo N\ N
10 | Natal do Murubirs 1149 0,094 Muito Baixn WA
11 | Chapéu Virndo 1213 0,101 Haixo N
12 | Acroporto 1225 0,105 Boaxo Wy
13 | Murubarn 1,590 0,109 Baixn
14 | Guanaburs-Belém 1.662 0,097 Muito Baixo N
15 | Aurd 1912 0,097 Muito Baixo SO
16 | ltaiteun 2030 0,580 Mo Alio NN
17 | Ariremha 2043 0,585 Muito Alto SN
18 | Buls do Sal 2.527 0,578 Muito Alto
19 | Sdo Francisco 2.552 0,378 Muito Alto
20 | Universitario 21677 0,540 Muito Alto
21 | Manguoriras 2984 0,546 Muitn Alto
22 | vila F- 12 0,544 Muito Alto
23 | Maracojh 350 0,558 Muito Alto
24 | Caranandubu 56499 0,329 Al SN
25 | Brasiiia 6300 0,351 Alzo
26 | Campina G444 0,407 Alto N
27 | Reduto 6671 0,359 Alto WY
28 | Uoa 7.088 0,344 Alto NN
29 | Aguas Negraa 7212 0,330 Alto NN
30 | Val-de-Cans 7.261 0,387 Al "y
31 | Sda Clemente 8073 0,332 Alto N
32 Boa B.953 0,301 Alto N

—_— ——
33 | Paracun 10,398 0161 Baixn N
34 | Cruaeiro 12.188 0,226 Medio NN
35 | Cidade Vella 12.695 0,212 Médio WL
36 | Sda Jodo do Oueiro 12701 0,251 Médin
37 | Sitimen 12.964 0,144 Bavixn N\
38 | Souza 13.806 0,137 Baixo \
39 | Fonta Grossa 13 864 0,153 Baixn, 1
40 | Mardcocuesn 120 0,199 Badxo N
41 | Canudos 14,4949 0,151 Baixo N
42 | Cund Utingn 17.420 0,152 Badxn \
43 Lindax-Helém 18.339 0,123 Haixo
44 | Batiatn Campos 20,030 0,146 Baixo
45 | A 0633 0,142 Haixd \
46 | Sao Brus 20,868 0,179 Baixo N
47 | Nazare 21.462 0,168 Haixo
48 | Pratinha 20,645 0,221 Médio .
49 | Castanheira 255906 0,168 Baixn
80 | Barreiro 21218 0,129 Baixo
:; Camping e [coarac 27,971 0,169 Paixe N\
Cobanm M 079 0.2_85 Medio \
53 | Bengul 752 0,276 Médio
54 | Umarizal 31.896 0,12% Baixo N
88 | Tenone 11851 0,236 Méd SN
86 | Morarangalhs 31961 0127 Baixn N
87 | Cremugdo 327255 0,119 Baixo
58 | Purque Guagara 36403 0,140 Baoxo
59 | Manguvi 37.917 0,143 Baixn_
60 | Farque Verde 40955 0,153 Baixo
61 | Candar 44750 0,151 Baixo
62 | Telégrafo 44.96) 0270 Medio NN
63 | Sacramentu 10,489 0,271 Médin NN
64 | Coqueiro-Selem 54,190, 0,015 Muito Baixo
65 | Mootese (Terma Flimme) L 3 0,105 Baixo
66 | Jununas 07,492 0252 Medlo N
67 | Marca 68421 0,126 Baixo
68 | Tapana L9785 0280 Meédio
69 | Marambaia R RY 0,118 Paixo
70 | Pertreinn T2.R61 o111 Baixo
71 | Gumini 00,032 0,167 Baixo

Fonte: Autores, 2021.
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1 Apresentacao

Este manual ¢ fruto da pesquisa desenvolvida pelo
Coronel da Policia Militar do Estado do Para Hugo Alexandre
Santos Regateiro, no Programa de Pos-Graduacao em
Seguranca Publica, do Instituto de Filosofia e Ciéncias
Humanas, da Universidade Federal do Para, sobre o
procedimento metodologico estatistico bayesiano para avaliar a
criminalidade violenta dos bairros. O seu objetivo é apresentar
0 passo a passo para obtencdo do Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada

para Bairros:.

2 Local Exemplo do Estudo

O manual foi desenvolvido tomando como exemplo os 71
bairros do municipio de Belém do Para, capital do estado,
situado na regiao Norte do pais, abrangendo uma area total de
1.059,466 km? e uma populacao estimada de 1.452.275
habitantes em 2017, seno o 12° municipio mais populoso do
pais (IBGE, 2018).




Figura 1 - Mapa do Municipio de Belém, Para, Brasil, 2021,

A Legenda

B e o e
[ | e b
[ mateven de Besem
[0 wimite Musicipat
’ Hidrografia

Parimetros Cartogrificos

Dagwn. GCS_SIRGAS 2000
Fonty: STACSEGUP-PA
Elaboragio; Hugo Rogmeno,

¢ Joyoe Souz
Exccugdo: Joyce Soura
|| | Data: Dzembeo, 2020,

Fonte: sutores, 2021,
3 Distribuicio de Frequéncias da Populacao
Belenense

Distribuicao de frequéncias é uma série cujos dados estao

agrupados em subintervalos do intervalo que esteja sendo

observado (PRAZERES, 1996, p. 128). Para obtencao da

distribuicao de frequeéncias para a populacao dos bairros de

Belém, sdo realizados 4 passos.

1° Passo: Fazer o Rol
De acordo com Prazeres (1996, p. 365), o rol € arranjo, em

ordem de frequéncia crescente ou decrescente, do conjunto de

219
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dados numeéricos. Para o exemplo em questao, o consiste em.
organizar os dados populacionais dos 71 bairros em forma de

Rol, ou seja, ordena-los de forma crescente (Tabela 1).

Tabela 1 Rol da Quantidade Populacional dos Bairros de Belém, 2016.

N° | Bairro Pop. N° | Bairro Pop.
1 | Marahu 138 |37 | Fatima 12.964
2 | Porto Arthur 296 | 38 | Souza 13.806
3 | Paraiso 330 | 39 | Ponta Grossa 13.864
4 | Miramar 539 | 40 | Maracacuera 14.320
5 | Praia Grande 783 |41 | Canudos 14.449
6 | Bonfim 812 | 42 | Curio-Utinga 17.420
7 | Caruara 831 |43 | Aguas Lindas-Belém | 18.339
8 | Farol 891 | 44 | Batista Campos 20.030
9 | Sucurijuquara 1.124 | 45 | Agulha 20.633
10 [ Natal do Murubira 1.149 | 46 | Sao Bras 20.868
11 | Chapéu Virado 1.213 | 47 | Nazaré 21.462
12 | Aeroporto 1.225| 48 | Pratinha 23.645
13 | Murubira 1.590 | 49 | Castanheira 25.566
14 | Guanabara-Belém 1.662 | 50 | Barreiro 27.218
15| Aura 1.912 | 81 | Campina de Icoaraci |27.971
16 | ltaiteua 2.030 | 52 | Cabanagem 29.079
17 | Ariramba 2.033 | 53 | Bengui 30.752
18 | Baia do Sol 2.527 | 54 | Umarizal 31.496
19 | Sao Francisco 2.552 | 55 | Tenoné 31,851
20 | Universitario 2.677 | 56 | Maracangalha 31.961
21 | Mangueiras 2.984 | 57 | Cremacao 32.725
22| Vila 3.182 | 58 | Parque Guajara 36.403
23 | Maracaja 3.501 | 59 | Mangueirao 37917
24 | Carananduba 5.699 | 60 | Parque Verde 40,955
25 | Brasilia 6.300 | 61 | Condor 44.756
26 | Campina 6.444 | 62 | Telégrafo 44.961
27 | Reduto 6.671 | 63 | Sacramenta 46.489
28 | Una 7.038 | 64 | Coqueiro-Belém 54.196
29 | Aguas Negras 7.212 | 65 | Montese (Terra Firme) | 64.311
30 | Val-de-Cans 7.361 | 66 | Jurunas 67.492
31 | Sao Clemente 8.075 | 67 | Marco 68.921
32 | Agua Boa 8.953 | 68 | Tapana 69.785
33 | Paracuri 10.398 | 69 | Marambaia 69.826
34 | Cruzeiro 12.188 | 70 | Pedreira 72.861
35 | Cidade Velha 12.695| 71 | Guama 99.032
36 | Sao Joao do Outeiro | 12.701

Fonte: Autores (2021) a partir de IBGE (2020).
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2° Passo: Determinar a Amplitude Total (AT)

A amplitude total € a diferenca entre o maior valor € o
menor valor de uma caracteristica observada quantitativamente
(PRAZERES, 1996, p. 27). Inicialmente, identifica-se o valor
maximo e o valor minimo da quantidade populacional dentre os
71 municipios paraenses e, em seguida, encontra-se a
Amplitude Total (AT) por meio da diferenca entre o maior e o

menor valor populacional, utilizando

AT = Valor maximo — Valor minimo
AT = 99.032 — 138 = 98.894

3° Passo: Determinar Quantidade de Classes (k)

Classes sao agrupamentos com limites especificados de
valores de observacoes individuais (PRAZERES, 1996, p. 72). A
determinacdo da Quantidade de Classes (k) da populagdao pode
ser realizada de varias formas, as mais usuais sao: (i por meio
do método de Sturges, o qual € indicado para valores maiores
de n, (i) pelo método da vn o qual é indicado para valores
maiores ou iguais a 25 e (i) pela experiéncia do pesquisador
(BUSSAB; MORETTIN, 2017).
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(i) Determinacido da quantidade de classes (k) pelo método
de Sturges

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirao os 71

bairros de Belém, pelo critério de Sturges, é determinada por

k= 1+3,322 Xlog(N®de Bairros)
k= 1+3,322 Xlog(71) = 7 classes

(ii) Determinacao da quantidade de classes (k) pelo método
de Vn

A Quantidade de Classes (k) em que se dividirao os 71

bairros, utilizando a raiz quadrada de n € dada por

k = /N® municipios = V71 = 8 classes

4° Passo: Obtencao do Intervalo de Classe (h)

Prazeres (1996, p. 225), intervalo de classe € a
amplitude de uma classe, ou seja, € a diferenca entre o maior
valor (Limite Superior da Classe) e o menor valor (Limite Inferior
da Classe) de uma classe. O comprimento ou a amplitude que
deve ter o Intervalo de Classe (h) € obtido dividindo-se a
Amplitude Total (AT) pelo Numero de Classes (k). Neste trabalho
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sera utilizado o valor k obtido a partir da formula de Sturges,

isto é, k=17.
y AT
Tk
98.894

3.1 Construcao da Distribuicao de Frequéncias do
Quantitativo Populacional dos Bairros de Belém

Para construir a distribuicao de frequéncias do
quantitativo populacional dos bairros de Belém, o primeiro
valor da primeira classe, denominado Limite Inferior da Classe
(LIC)* classe), € constituido pelo menor valor do rol, ou seja, LIC;-
classe = 138. Ja o segundo valor da primeira classe, denominado
Limite Superior da Classe (LSCi- ciasse), € constituido pela soma
do menor valor do rol ao resultado do Intervalo de Classe (h),
isto &,

LSCys ciasse = LICsa ciasse + h= 1384 14.127 = 14.265

Para as demais classes, na construcao dos Limites
Inferiores das Classes, somam-se Limites Inferiores das Classes
Anteriores +1, ou seja, LSC da classe anterior +1. E na construcao
dos Limites Superiores das Classes somam-se Limites Inferiores

da Classe Atual ao Intervalo de Classe (h), ou seja, LIC aa Classe
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aal + A, Por exemplo, os LIC e LSC para a segunda classe sao,

respectivamente, dados por

LICsi classe = LSCyo ciasse + 1 = 14.265 + 1 = 14.266

€

LSCy: classe = LICos classe + h = 14.266 + 14.127 = 28.393

Tabela 2, Distribuigao de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Bairros de Belém do Para, 2016.

_Classe (k) Faixa de Populacao %?;:im R
A 138 a 14.265 39
B 14.266 a 42.520 21
€ 42.521 a 56.648 4
D 56.649 a 70.776 5
E 70.777 a 84.904 1
F 84905 a 99.032 1
G 99.033 a 113.160 0

Fonte: Autores, 2021,

Muitas vezes o Numero de Classes (k) e o Intervalo de
Classes (h), sao determinados pela experiéncia do pesquisador.
Por exemplo, imagine que vocé tem as notas de uma prova de
200 alunos, entao a raiz quadrada de 200, isto é, k = raiz (200)
= aprox. 14 classes, mas o pesquisador experiente pode

determinar que sejam apenas 5 classes, por exemplo,
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Tabela 3. Distribuicao de Frequéncias das Notas de 200 alunos.

Classes (k) Notas dos Alunos Quantidade

A
B
C
D
E

0,0 a 20 20
2,1 a 4,0 40
4.1 a 6,0 80
6,1 a 80 40
81 a 10,0 20

Fonte: Autores, 2021,

A partir da experiéncia dos pesquisadores determinou-se

novos Intervalos de Classe (h);, na construcao da distribuicao de

frequéncias para a populacao dos bairros de Belém.

Tabela 4. Distribuicio de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Bairros de Belém, Para, Brasil, 2016, com Critérios do Pesquisador,

Quantidade

Classe (k) Faixa de Populacao do: Bateron
A 0 a 999 8
B 1.000 a 1.999 7
C 2.000 a 4,999 8
D 5.000 a 9.999 9
E 10.000 a 19.999 11
F 20.000 a 29.999 9
G 30.000 a 39,999 7
H 40.000 a 49,999 4
1 50.000 a 100.000 8

Fonte: Autores, 2021,

4 Obtencao do parametro cx

Calcula-se o valor do parametro cx para a k-ésima classe, a

partir de
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_ médiade populagao da classe k
"~ média de populagio da tltima classe

Ck

Na Tabela 4, pode-se observar que a primeira classe e a.
ultima classe sao constituidas, respectivamente por 8 e 8
bairros de Belém. A Tabela 5 apresenta os bairros de Belém que
constituem a primeira classe e a ultima classe da Tabela 4 e,
seus respectivos quantitativos populacionais, para o ano de
2016.

Tabela 5. Quantidade Populacional dos 8 bairros de Belém, Para, Brasil,
que Constituem a primeira (A) e a ultima Classes (I} da Tabela 4, 2016,

Classe N° Bairro Populacao Total
1 Marahu 138
2 Porto Arthur 296
3 Paraiso 330
4 Miramar 539 :
g S Prain Grande 7a3 - 3020
6 Bonfim 812
7 Caruara 831
8 Farol 891
64 Coqueiro-Belém 54.196
65 Montese (Terra Firme) 64.311
66 Jurunas 67.492
9* (1) 67 Marco 68.921 566.424
68 Tapana 69.785
69 Marambaia 69.826
70 Pedreira 72.861
71 Guama 99.032

Fonte: Autores, 2021.

Os valores médios de populacao da primeira (A) e da

altima (I) classes da Tabela 4, sao dados, respectivamente, por
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- 4.620
8
_ 566.424
Xymg = ——— = 70.803
8
Logo, o valor do parametro ¢x para a 1° classe é
2100 _ 6008
T T

Tabela 6, Distribuicao de Frequéncias do Quantitativo Populacional dos
Bairros de Belem, Para, Brasil, Média de Populacao e Parametro cx, 2016.

NS aian Popuncional__ Guepiiinds et e,
A 0 a 999 8 577,50 0,008
B 1.000 a 1.999 7 1.410,71 0,020
C 2.000 a 4.999 8 2.685,75 0,038
D 5.000 a 9.999 9 7.083,67 0,100
B 10.000 a 19.999 11 13.922,18 0,197
F 20.000 a 29.999 9 24.052,44 0,340
G 30.000 a 39.999 7 33.300,71 0,470
H 40.000 a 49.999 8] 44.290,25 0,626
I 50.000 a 100.000 8 70.803,00 1,000

Fonte: Autores, 2021,

5 Taxa de Criminalidade Violenta por Crime

A Taxa de Criminalidade Violenta de cada tipologia
criminal é calculada por 100 mil habitantes. Dessa forma, o

calculo Taxa de Criminalidade Violenta é dado por
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N® de Ocorrénciasj
x 100.000

TCV, =
W Populacao

onde TCVj; a Taxa de Criminalidade Violenta para o crime j no
bairro I, por exemplo, considere o crime Homicidio para o bairro
Guama no ano de 2016, sabe-se que a populacao do Guama em
2016 € 99.032 habitantes (Tabela 1) e houveram 81 homicidios
em 2016 (PARA, 2020), assim Taxa de Criminalidade Violenta

para o crime homicidio no bairro Guama é

81
TCVomicidio Guama = gg g3 < 100-000 = 0,82

A Tabela 9 do Apéndice A apresenta a quantidade
populacional, quantidade e Taxa de Criminalidade Violenta
para homicidio, latrocinio e lesao corporal seguida de morte,

por bairro de Belém para o ano de 2016.

6 Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
por Crime da k-ésima Classe

A Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana por

crime € obtida a partir de

Soma das Taxas do Crime j na Classe k
Quantidade de Bairros na Classe k

TCVMB]k =

?
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onde TCVMB; ¢ a Taxa de Criminalidade Violenta Média

Bayesiana do crime j na classe k.

Tabela 7. Quantidade Populacional e Quantidade e Taxa de
Homicidio, da Primeira Classe (A) da Tabela 4, por Bairro de Belém,
Para, Brasil, 2016.

Classe Ordem Bairro

Populagio  Homicidio
2016  Qdt. Taxa

1 Marahu 138 0,00 0,00

2  Porto Arthur 296 6,76 6,76

3 Paraiso 330 0,00 0,00

1) * Miramar 539 1,86 1,86
5  Praia Grande 783 0,00 0,00

6 Bonfim 812 0,00 0,00

7  Caruara 831 0,00 0,00

8 Farol 891 0,00 0,00

Total 8,62

Fonte: Autores, 2021,

Considere o crime homicidio para a primeira classe da
Tabela 4 para o ano de 2016, Conforme dados na Tabela 7.
Assim Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana do

crime homicidio para a primeira classe é

8,62
TCVM BHomicidio,l’-‘ Classe — T = 1,07.

A Tabela 10 do Apéndice B apresenta a Taxa de

Criminalidade Violenta Média Bayesiana dos crimes: homicidio,
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latrocinio e lesdao corporal seguida de morte, por bairro de

Belém para o ano de 2016.

7 Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada por Crime (1° Ponderacao)

A proporc¢ao representada pela ocorréncia de um crime por
100.000 habitantes é substancialmente diferente entre areas de
grande e pequeno porte. A ocorréncia aleatéria de um crime em
um bairro de pequena populagao tem grande impacto, podendo
gerar a informacao de que o indice de criminalidade violenta no
bairro é elevado. Para se retirar a hipotese de aleatoriedade,
sobre as estimativas de crimes, aplica-se a Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada (TCVMBP)
para o grupo dos 71 bairros.

Conforme proposto por Marshall (1991), a remogao da
hipotese de aleatoriedade sobre as estimativas dos delitos é
calculada pela Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada (TCMBP), a qual consiste em duas formas de
ponderacdo: (i) constante (c) entre O (zero) e 1 (um) e (i)
constante complementar de ¢ multiplicado pela taxa meédia dos
delitos em bairros de mesmo porte. A Taxa de¢ Criminalidade

Violenta Média Bayesiana Ponderada é dado por

TCVMBPy = ¢ X TCVj + (1 — ¢) X TCVMBjy,




sendo TCVMBP; a Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada (estimativa corrigida do total de
ocorréncias registradas) do crime j no bairro [, TCV;; € a Taxa de
Criminalidade Violenta do crime j para o bairro § TCVMB;; € a
Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana para o crime j
na classe k; ¢, € o parametro que amortece o valor do evento
ocorrido na classe k. Por exemplo, considere a obtencao da
Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada
para o crime homicidio para o bairro Guama no ano de 2016.

Assim, tem-se que
TCVYMBPyomiciaiocuams = 1% 0,82+ (1—=1)x 1,07 = 0,82

A Tabela 11 do Apéndice C apresenta a Taxa de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada dos crimes:
homicidio, latrocinio e lesao corporal seguida de morte, por

bairro de Belém para o ano de 2016.

8 Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada por Crime

Apés o caleulo da TCVMBP), padroniza-se a referida taxa
em uma escala de O a 1. O método de padronizacao é realizado

para permitir que sejam feitas comparagoes dos resultados em

diferentes periodos. Dessa maneira, a padronizacao € dada por

(TCMBP j;=TCMBP jminimo)
(TCMBP jmiximo—TCMBP jminimo)’

TCVMBPP), =

231
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sendo TCVMBPP; ¢ a Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada Padronizada do crime j no bairro I,
TCVMBPiminime € TCVMBPjypivime S80 0 menor e maior valores,
respectivamente, de Taxa de Criminalidade Violenta Meédia
Bayesiana Ponderada dentre os 71 bairros para o crime J.
Assim, sabendo-se que a partir da Tabela 11, do Apéndice A,
TCVMBP, inime = 0,20 €& TCVMBPsxims = 1,12, a Taxa de
Criminalidade Média Bayesiana Ponderada Padronizada para o
crime homicidio para o bairro Guama no ano de 2016, € dada

por

_(0,82-0,20) _

TCMBPPHomicidio,Guamé = (1,12-0,20) = 0,67.

A Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Ponderada Padronizada varia entre 0 (zero), representando o bairro
com a menor ocorréncia de criminalidade e 1 (um), representando o
bairro com maior ocorréncia de criminalidade. A Figura 2 apresenta
como classificar a criminalidade de um determinado bairro em
funcao de um crime, a partir da Taxa de Criminalidade Violenta

Média Bayesiana Ponderada Padronizada.
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Figura 2 - Escala de Avaliacdo da Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada por Crime
para Bairros.

0,00 0,10 020 030 0,140 o,lso 0160 0,70 0,80 0,90 1,(|)o
I | | l | |

|Muito Baixa | Baixa | Média | Al | Muito Alta |
Fonte: Autores, 2021.

A Tabela 12 do Apéndice D apresenta os valores (escores),
obtidos a partir Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes: homicidio,
latrocinio e lesao corporal seguida de morte, por bairro de

Belém para o ano de 2016.

9 Obtencdao dos pesos por tipos de crimes
praticados no Brasil

Para obter os pesos por tipos de crimes praticados no
Brasil utiliza-se a média das penas minimas de cada crime
baseado Codigo Penal Brasileiro (BRASIL, 1940).

A média dos tempos minimos das penas ao j-ésimo

crime praticados no Brasil (MTMP) € obtida a partir de

Soma das Penas Minimas do j — ésimo Crime
Namero de Penas do j — ésimo Crime

MTMP; =

Logo, a média dos tempos minimos (em anos) das

penas para o crime homicidio é
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MTMPFurto — T‘ = 9,00.

Os Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil

sao obtidos a partir de

- MTMP,
I~ Soma de todas as MTMP’

onde P; ¢ o peso atribuido ao j-ésimo crime praticados no Brasil
e MTMP; ¢ média dos tempos minimos das penas ao j-€ésimo
crime praticados no Brasil. Assim, o Peso atribuido ao crime
Homicidio é dado por

9,00
PesoHomiCidio = m = 0,2727

A Tabela 8 apresenta as Penas em Anos (Faixa, Tempo
Minimo e Média dos Tempos Minimos) e os Pesos atribuidos por

tipo de crime praticados no Brasil.

Tabela 8. Penas em Anos (Faixa, Tempo Minimo e Média dos Tempos
Minimos) € Pesos atribuidos por tipo de crime praticados no Brasil, 2020.

Pena em anos Peso dos
Crimes
Crime Média dos
Faixa IT!: ’,“i P: Tempos
: Minimos
o 6a20 6

Homicidio Doloso 12 .30 12 9,00 0,2727
Latrocinio 20 a 30 20 20,00 0,6061
Lesao Corporal 4a12 4 4,00  0,1212

seguida de morte

Total 33,00 1,0000

Fonte: Autores, 2021, a partir do Codigo Penal Brasileiro (Decreto-Lei N° 2,848, de 07 de
dezembro de 1940),
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Lesao Corporal » (i o

seguida de morte tals f i’(zo RS

Total 33,00 1,0000

Fonte: Autores, 2021, a partir do Cédigo Penal Brasileiro {Decreto-Lei N° 2.848, de 07 de
dezembro de 1940},

10 Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada do l-ésimo Bairro (2*
Ponderacao)

O calculo do Indice de Criminalidade Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada do l-ésimo Bairro é dado

por

ICVMBDPP; = TCVMBPPHomicidio Doloso X Peso Homicidio Doloso
+ TCVMBPPraroeinioy * Peso Latrocinio +
TCVMBPPeci0 Corporal seguida de Morte) X Peso Lesao
Corporal seguida de Morte,

onde TCVBMBPPuomicidic balesot € a Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada do crime-
homicidio doloso do l-ésimo bairro; TCVMBPPLatrocinio) € @ Taxa
de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Ponderada
Padronizada do crime latrocinio do [-ésimo bairro; TCVMBPPcza0
Corporal seguida de Morte) € @ Taxa de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Ponderada Padronizada do crime lesao corporal
seguida de morte do [-ésimo bairro.

Assim, considerando os dados da Tabela 8 e da Tabela 13
do Apéndice D, o valor (escore) do Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada

do bairro Guama para o ano de 2016, é dado por
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ICMBDPPuyarara = 0,67 x 0,2727 + 0,00 x 0,6061 + 0,00 x
0,1212 = 0,182

O Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada varia entre 0 (zero),
representando o bairro com a menor ocorréncia de criminalidade e 1
(um), representando o bairro com maior ocorréncia de criminalidade.
A Figura 3 apresenta como classificar a criminalidade de um
determinado bairro em funciao do Indice de Criminalidade

Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada.

Figura 3 - Escala de Avaliacao Indice de Criminalidade Violenta
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para

Bairros.

0,00 0,10 0,20 0,30 040 050 060 070 080 090 1,00
I I I | I | | |

|Muito Baixa | Baixa |Média | Alta | Muito Alta

Fonte: Autores, 2021,

A Tabela 13 do Apéndice E apresenta os valores (escores),
obtidos a partir do Indice de Criminalidade Violenta Média
Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada, dos 71 bairros

para o ano de 2016.

A Figura 4 apresenta o mapa dos escores obtidos a partir
do Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada dos 71 bairros de Belém

do Para para o ano de 2016.
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Figura 4 - Mapa dos escores obtidos a partir do Indice de
Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente "N
Ponderada Padronizada dos 71 bairros de Belém, Para, Brasil,
para o0 ano de 2016. '
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Elaboragio. Huga Regateiro,
Edson Ramos ¢ Joyee Sousa
Exocuglo: Joyvee Soum
Dota: Dezembra, 2000,

Fonte: Autores, LO0L1,

A Tabela 14 do Apéndice F apresenta Classificacao da
Criminalidade Violenta dos 71 bairros d Beléem, em ﬁm(,_:éo do
Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente
Ponderada Padronizada, para o ano de 2016.
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Apéndice A

Tabela 9. Populacdo, Quantidade e Taxa de Criminalidade
Violenta para Homicidio, Latrocinio e Lesao Corporal
seguida de Morte, por Bairro de Belém, Para, Brasil, 2016.

Momicidlo | Latrocinio
Ordom | Balrro Populegho p-Jiomicidlo | [Lesto Corpoval =

1 | Marahu 138 1) .00 0 .o o 0,00

2 | Porta Arthay 206 2] 6,76 0] 000 0 0,00

3 | Paraso 330 af 000 0| 0o 1] 0,00

4 | Mirssur 539 1 1.86 0 0,00 o 0,00

& | Prain Grande Ty [ ERACH ol poo 0 0,00

6 | Boalim 812 al o000 ol oo D 0,01

7 | Caruarn B31 ol 000 ol 000 0 0,00

8 Fhl‘l'-t_l 201 0 0,00 O 0,00 L 1,13

9 | Sucurijipauru 1129 o 0,00 o 0,00 o 0,00
10 | Ratal do Marukir 1149 o) 000 o] oo o 0,00
11 | Chapén Vitado 213 0 4,00 o] 000 D 0,040
12 | Arroporin 1225 2] 18 o] 000 ° 0,00
13 | Musobira 1.590 I 0.63 ol 000 ) 0,63
14 | Guanabora Uelem 1.662 ol o000 o] 0.0 0 0,00
15 | Aurs 1,912 ol 000 ol o0 D 0,00
16 | useua 2.040 2| 099 1| 0.4 0 0,00
17 | Ariramiba 2033 3l 148 1| 049 0 0,00
1B | Eala do Sal 2,527 < 1,58 1 0,40 0 0,003
19 | Sho ¥ranciuo 2.552 | 157 1 D39 ] 0,00
20 | Universithcio 2677 a1 000 0| oo M) 0,00
21 | Mangieiros 2984 2| 067 0] o000 0 0,00
22 | Vil 3.182 | 031 o] oo 0 0,03
23 | Marncaji 3501 ay 000 1| 029 1y 0,00
24 | Carnnancuba 5699 3] &3B o noo 0 0,00
25 | Brasilin 6300 9 1,43 | 0.1% o 0,00
26 | Comping 444 10 1,55 o] 080 0 0,00
27 | Reduto 6.4671 1 a4,15 0 0o 7] 0,00
28 | Una 7038 51 o7t ol 000 0 0,00
29 | Aguas Negrus 3212 2| oase o| oso 0 0,00
30 | Vulige-Cans 7,361 Il st 2| 037 H] 0,00
31 | 840 Clemente 2075 2 D25 o 0,00 L 0,12
32 | A Bos 8.953 28] 268 1] o 1) 0,00
33 | Paracuri 10,598 81 0y o 050 o 0,00
34 | Cruzeira 12,185 6] 049 21 oie 1 0,08
38 | Ciclade Velh 12,6495 - 8] 0063 3 0,04 o 0,00
36 | Shu Jeda do Owieire 312,70 20 157 2 016 ] 0,04
37 | Fatima 12,904 5| o3t o| oeo ol .owa
38 | Suven 13,806 | 0,07 o] 000 0 0,00
39 | Ponin Grosan 13.564 7| asv ol v 0 0.00
40 | Marucacutra 14,320 7] o040 0| o000 0 0,00
#1 | Canudos 14449 5] o3 ol 0.0 0 0,00
42 | Cuarid-Utivgm 17.420 ] asv o] no0 1] 0,00
43 | Aguas Lindas Beiém 18,339 0] ¢o00 ol noo 0 0,00
44 | Bavata Campos 20,030 3] G0is o] Do 1] 0,00
48 | Agulba 0635 sl 058 ol peo i 0,00
46 | Sho Bras 30.568 5 024 0] o0c0 0 0,00
47 | Nseore 21.462 21 009 1] ops 0 0,00
48 | Prannha 23.645 k=) 1,40 0 0.00 (3] 0,00
49 | Castanheins 25566 121 047 ol 0G0 o 0,00
80 | Basreiro 27.218 71 926 o] o000 D 0,00
%1 | Campina de lconrct 27974 13] 046 1] oM 1 0,04
52 | Catunagem 29.079 s1] 175 2] ou7 o 0,00
83 | Beogui 30,752 L] 1,56 I 003 0 0,1
B4 | Umarial 31.496 5| @16 0l oo 1 0,03
88 | Tennne 31,851 21| 066 3| pw 2 0,06
56 | Maricangalbhag 21.961 i8 0,56 o 000 o 0,0
87 | Creenngiin 2785 8l 024 o] 020 [ 0,03
58 | Purque Guajand 30.40G 20 455 : 003 O 0,60
89 | Mangurirdo 37,017 a1 $.55 0] Doo D 0,00
60 | Parque Veride 30.955 231 0.56 1 0,02 1 0,02
61 | Coardior 45,756 241 054 0] o0 1 0,02
62 | Tetégrat A4.961 | o z| o7 2 0,04
63 | Sucramemen 46 459 a6 077 3] o6 I 0,02
64 | Coguelro-Bedém 54,190 1 420 0| 00 o 0,00
68 | Montesr [Terr Firme) 64511 25| 0a% 1| 002 2 0,03
66 | Jurunss 07492 5] oM 2 0,03 ] 0,00
67 | Maren 65,921 21 a2 1 0,01 2 003
68 | Tapand 09,745 w | o9y 3 Do+ I 0,01
69 | Marnmbaia £9:526 42) @60 0| o080 0 0,00
70 | Pedredrn 72861 s 0ot 0| o080 L 0,01
T1 | Gusanud P3.032 51 0.82 0| 0.0 1) 0,00

Fonte: Au;res, 2021,
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Apéndice B
Tabela 10. Populagdo, Quantidade e Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana dos Crimes: Homicidio, Latrocinio e
Lesao Corporal seguida de morte, por Bairro de Belém, Para, Brasil,

2016. B \
) : i Fopulach Homlcidio Losho Carporal
1 | Marahu 138 a o 0.00
2 | Porto Arthur 296 2 0 0,00
3 | Paraiso 330 0 0 0,00
4 | Mirsmar 539 1 o 0.00
A 8 | Praia Grande 783 0 0 06,00
& | Bonfim 812 o n G.00
7 | Caruara 831 0 o0 0,00
8 | Fuol 391 [ § 1.12
E B (1" ¢ 1} 1 S -3 k = !
9 | Sucurijuguura 1124 0 0 00
10 | Natal do Murubin 1149 0 0 0,00
11 | Chapéu Virado 1213 0 0 G.00
3 12 | Aeroporto 1225 2 o 0,00
13 | Murshira 1,590 1 ] 002
14 | Guanabara-Beiém 1,662 0 0,00 o 0,00 0 0,00
15 | Aurs 1,912 0 0,00 0 0,00 O .00
g VIE— T, S p— ﬁ I | o063
16 | laiteun 2:.030 2 0,99 1 349 o 0,00
17 | Ariramba 2,033 J 1.44 1 049 0 0,00
18 | Baia do Sol 2527 4 1,58 1 040 0 0.00
19 | Sdo Francisco 2532 4 1.57 1 0,39 o 0.00
[ 20 | Univeraitario 2,677 o 0,00 0 0,00 0 0,00
21 | Mangoeiras 24984 2 0,67 0 0,00 0 0,00
22 | Vil 3,182 1 0,31 0 0,00 0 0,00
23 | Maracaia 3501 [} 0,00 1 0.29 0 0.00
24 | Carsnandabg 5.699 2 0,35 0 0,00 Q 0,00
25 | Brosilia 6300 9 1,4 1 016 0 000
26 | Campina 6,444 10 1,55 0 0.00 o 0,00
27 | Reduto 6.671 1 0,15 0 0,00 U] 0.00
D 28 | Una 7.038 5 0,71 0 0,00 0 0.00
29 | Aguas Negras .12 2 0,28 0 0,00 0 0.00
30 | Val-de-Cans 7,361 3 0.41 2 0.27 0 0,00
31 | 580 Clemonte 8075 2] oas of o0 t 0.12
32 R.953 24 2,63 1 Q.11 0 ‘000
3 {4 .t — - EH ) 7 ol DY
33 10.398 8 0,77 0 0.00 0 .00
24 | Cruaniro 12,188 6 049 2 QA6 i 0.08
38 | Cidade Velhu 12.695 8 0,63 1 008 0 0,00
36 | Saa Jasn do Outeire 12701 20 1,57 2 0,16 0 0.00
37 | Fatima 12.964 A 0,31 0 0,00 0 0.00
E 38 | Souza 13,806 1 0,07 0 0,00 0 0,00
39 | Ponta Grossa 13864 7 0,50 0 0,00 0 .00
40 | Maracacuera 14.320 7 0,39 (] 0,00 o 0,00
41 | Canudos 14,449 3 0,35 0 0,00 0 0.00
42 | Cund-Utings 17,420 10 057 0 0,00 o 0,00
43 | Apuas Lindas . Belem 18.339 0 0,00 0 0.00 0 0.00
asse) i . 0 1 | oos

Fonte: Autores, 2021.
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Tabela 10. Populacao, Quantidade e Taxa de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana dos Crimes: Homicidio, Latrocinio e
Lesao Corporal seguida de morte, por Bairro de Belém, Para, Brasil,
2016 (Continuacao).

T o N e e e
44 | Batistu Campos 20,030 A 0,15 7] 0,00 3] 0.00
45 | Agulha 20.633 8 0,39 (1] 00 () 000
46 | Sao Bran 20,368 5 0,24 (4] 0,00 4] 0,00
47 | Kazare 21.462 2 0,09 1 0,05 [ .00
5 48 | Pratinba 23,645 33 1,40 o 0,00 O 0.00
49 | Castanheirs 25.566 12 0,47 (] 6,00 0 0,00
50 | Barréiro 27.218 T 0,26 o 2,00 o 0.00
81 | Campina de Ievaraci 37,971 13 046 1 0,04 1 0,04
82 | Cabanagem 2070} 51} 175 2 0,07 [0 0,00
5 —_—-'_‘ sl 0 & W 8, 3 o ——D; < < }ﬂ
83 | Bengmui 752 48 1,56 1 0,03 ) 0.00
54 | Umarizal 31,406 5 0,16 ¥ 0,00 1 .08
55 | Tenont A1.851 21 066 3 €09 2 0,06
G 56 | Maracungalha 31961 18 0,56 O 0,00 4] 000
57 | Cremagho 32,725 5 0,24 (7] ©,00 1 0,03
58 | Parque Guajara 36,403 20 0,55 1 6,03 o 0,00
59 37,017 21 0,55 (4] 0,00 0 0,00
- - -] a20] -] ‘o —-| 0,13
40.955 23 0,56 1 0,02 | 0,02
44.756 24 0,54 ) 0.00 1 0.02
44.961 az 0,71 a 0,07 2 0,04
16,480 36 0,77 1 0,06 1

4 R i ) .| as88| +| 016 .| 011
64 | Coqueiro-Beltm 54,190 I 0,20 [ 0,00 ) .00
65 | Montese [Terta Fleme} 64,311 25 0,39 1 0,02 2 0,03
66 | Jurunas 57,492 56| 0,83 2| oo3 of 000
67 | Mirco 68,921 22 0,32 1 0,01 2 0.03
1 68 | Tapuni £9.785 69 0.99. 3 0,04 1 .08
69 | Marambain 69.826 42 0,60 Q 0,00 0 0.00
70 | Pedreira 72.861 37 0,51 o ¢.00 1 G0

71 | Guama 99,032 Bt 0,32 o o 0.
TCVMB (1* Classe] K ol 23 —\’Q B - 3 B B fam\ i

Fonte: Autores, 2021.
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Apéndice C

Tabela 11. Populacao e Taxa de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Paonderada dos Crimes: homicidio, latrocinio € lesao corporal seguida de
morte, por Bairro de Belém, Para, Brasil, 2016. ’

Ordem | Bairro Populacho_| Homicidio | Latrocinio | Lesko Corporal |
1 | Marahad 138 LT .00 014
2 | Partn Arthur 296 112 000 D3
3 | Parmizu 320 107 0,00 0,14
4 | Miramar 856 1,09 0,00 0,14

-8 | Praia Grande 783 107 000 0,14
6 | Bonfim 812 U7 0,00 0,14
7 | Caruara 431 187 0,00 0,14
8 | Firol BA1 107 0,00 0,15
-9 | Sucunuquam 1124 D32 000 0.00
10 | Nawal do Murabios 1145 0,32 0,00 .05
11 | Chapeén Virodo 1213 0,32 (oo 009
12 | Avruparto 1225 0,35 000 0.09
13 | Murubind 1.590 0,33 0,00 0,10
14 | Gunnabara-Belém Leh2 022 0.00 009
18 | Aurd 1.912 0,32 0,00 0,09
16 | tadtesin 2,030 0,53 0,27 0,00
17 | Arramla 2.033 0,85 0,27 004G
18 | Balo do Sol 2.527 D.8S 0,26 0,00.
19 | Siio Franciscn 2552 0,85 0,26 0.00
20 | Upiversitdric 2677 0,7 0,25 00
21 | Mongueiras 2584 D82 0,25 000
22 | Vi 3182 081 025 0.00
23 | Moruca lA 3.503 0,79 D,J‘fn .00
24 | Carannndisba 5.009 nE2 0,05 001
285 | Brasilia 6,200 RAL 0.07 001
26 | Campias f.944 0,94 0,05 0.0)
27 | Rechan 6.671 0,80 0,05 0,01
28 | Unn 7008 .85 0,05 0.01
29 | Aguns Nogras 7212 081 0,05 0.01
30 | Valde-Cans Ta361 0,82 008 0.0
31 | Sap Clemente 8075 D.R) 005 0.02
32 Anm B -£.953 .05 007 0.01
33 | Parucuri 1098 007 0,02 0.0)
34 | Cruzeirs 12 (B8 0,52 0,06 002
35 | Cidide Velha 12:695 0,54 0,04 001
36 | 500 Jodo do Outeiso 12570 0,73 0006 0.01
37 | Fatima 12 964 0,48 003 0,01
38 | S 13.806 044 0,03 0,01
39 | Ponta Groasa 13864 0,52 0,03 0,0
40 | Murncweaiorn 14.320 0,52 003 0.01
41 | Canwloa 4446 0,49 003 X0
42 | Curio-Utings 17.420 D83 0,03 o0
43 A&wa Litndas-Beldm 18.359 0,42 2,03 0.01
44 | Batista Campos 20,030 D43 0,01 0,00
48 | Agulha 20633 0,51 0,01 0.00
46 | Sae Bras 20,568 0,36 ool 0.00
47 | Nazré 21963 D1 0,03 000
48 | Prutinhs 23645 0,86 0,01 0,00
49 | Castanheirg 25366 0,54 0,01 0,00
80 | Barreiro 27218 0A7 0,01 0,00
51 | Camping de leaaraci 274971 0.54 00n 001
52 | Cabanagem 26,079 .98 0.03 .00
53 | Bengui 30752 1,06 0,03 o0,
54 | Umarizal 41496 0,40 0,01 .02
85 | Tenoné 31651 063 0,06 0D.04
56 | Muracangalba ar.ual 0,59 0,01 0,01
57 | Cremacao 32928 0.4 001 002
58 | Parie Gumjarh 36403 0,54 n,n2 001
59 Hnng)dnln 37017 0£ﬂ 0,01 0,01
60 | Punyue Verde 40955 0,59 0,03 D03
01 | Condor 41756 0.58 01 002
62 | Tekigralo 44961 0,64 0,06 0.04
63 | Sactamenti 46356 0,73 0,05 002
&4 | Coquriro. Baem 51,195 0,20 0,00 .00
68 | Mantese (Terrn Firme) G401t 0,39 0,02 0,03
66 | Jurunas av.anz 083 0,03 0.00
67 | Marco 6E921 032 (A 0,03,
68 | Tnpand 69735 059 0,04 0.01
69 | Marambaia o1.826 0.80 0,00 0.00
70 | Pedreira 72R61 0,81 0,00 0.0)
71 | Gunmi Q%032 0,82 0,00 D40

lfonte: Autores, 2021,




243

Apéndice D
Tabela 12. Populacdo e Escores obtidos a partir da Taxa de Criminalidade \
Violenta Média Bayesiana Ponderada Padronizada para os crimes: homicidio, ‘
latrocinio e lesao corporal seguida de morte, por Bairro de Belém, Para,

Brasil, 2016.
— —

TOrdem | Bairro Populagéc | Homicidio | iiesic Corparal
1§ Maroha L8 0,94 0,00 0,94
2 | Parto Arthur 296 1,00 0,00 0,94
3 | Parusso 330 0,94 0.00 0,94
4 | Mirsmar 839 0.96 0,00 0,94
B | Proia Grande 783 0,94 0,00 0,94
6 § Bonfim 812 2,94 0,00 0,94
7 | Carunrs 531 0,94 0,00 094
8 | Furct w91 0.94 0,00 1,00
9 § Sucurijuguain 1529 0,33 0,00 a359

10 | Natal do Murubirn 1149 0,12 0,00 0,59
11 | Chapeu Virado 1213 0,12 0,00 0,59
12 § Aeroporto 12325 0,16 0,00 0,59
13 | Murubira 1.5% u.14 0,00 0,68
14§ Guarmbarn-Briem 1.662 02 0,00 0,50
15 Aurd 1.912 0,12 .00 0,58
16 | Naiteus 2.030 0,68 1,00 0,00
17 ] Arrambo 2.033 070 00 0,00
18§ Bain do Sl 23527 0,71 059 0,00
19 § Sds Francscn 2552 0,71 059 Q.00
20 | Universitario 2677 064 0,54 0,00
21 | Mangnican 2934 0,67 0,93 0,00
224 Via 3,182 0,65 0.9 0,08
23 | Marncwih 3,501 0,64 0,97 0,00
24 | Carananduba 5.6940 0,67 0,2 0,08
285 § Brasilia 6,300 0,78 0,26 008
.26 | Campina 6044 0,80, 0,24 0,08
27 | Reduto 6,671 0,64 0,20 0,08
‘28§ U 7.038 0,71 0,20 0,08
29 | Aguan Negran 7.212 0,66 0,20 0,08
30 | Val-do-Cans 7.361 0,67 031 0,08
31 | 5ho Cleente B.OVS 0,65 0,20 LI b
32 | Agun Boa 5,653 0,92 0,25 0,08
33 | Panueurs 10,2398 0,40 0,11 004
34 | Covaclra 12.188 0,34 0,23 0,15
38 | Cidode Velhn 12.695 0,37 017 0,04
36 | Sin Jodo do Duteitn 12701 0,57 0,23 0,04
37 | Fatlem 12 504 0,30 0,11 .00
38 | Soum 13,806 0,25 o 0,04
39 | Bonts Grossa 13.864 34 o1 0,04
40 | Marococuera 14.320 0,34 o1 0,04
41 | Canudon 14.440 031 o) 0,04
42 § Curld-Utinga 17420 036 0. 0,04
43 | Aguan Lindas Belom 18,339 0,24 0,01 0.04
44 § Batistin Canpan 20,030 0,25 0,09 0,02
48 | Agulhn 20,633 0,94 0,04 0,02
46 | Sio Brw 20,868 0,28 0,08 0,02
AT | Nazaré 21402 0,21 0,10 0,02
A8 | Prutinba 23,645 0,71 0,09 0,02
49 | Castanheirn 25.566 0,37 0,02 .02
50 § Barreiro 27218 0,20 .04 00z
31 | Campina de Yeoarncs 27.971 0,37 0,089 0,10
52 | Cabunuseai 29079 034 0,13 0,62
$3 | Beagul 20,752 0,90 0,140 0,06
54 | Urnarizal 31.496 0,21 004 016
56 | Tenmne 31850 047 021 0,26
86 | Marncongalha 41961 0,32 0,04 0,06
87 | Cremugho 32725 0,26 008 0,16
58| Pargue Guagani J6A03 DA 0,00 0,00
59 | Manguririo 7017 0,42 0,08 0,06
60 § Paruu Vigde ARSS5 042 (154 0,17
61 } Condar 41750 048 a0z 017
62 | Teligralo 44961 0,51 021 020
63 | Sucramenta 26,489 0,57 0,21 0,16
64 | Comueirn-Belem 44.196 0,00 0,00 0,00
68 | Mantese (Threm Firme) 84011 0,20 0,06 0,21
66 | Jurunas 07492 0,68 0,11 0,00
67 | Marco 68,921 0,13 0,08 0,20
68 | Tapana &9 785 035 0,4 0,10
69 | Marnmbala 9. 826 043 0,00 .00
70 | Pedreirn 72861 0,33 0,00 0,00
71 | Guamis 99052 0,67 (3,00 0,00

Fonte: Autores, 2021,
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Apéndice E
Tabela 13. Populacio e Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro de
Belém, Para, Brasil, 2016.

TOxdem  Bairro Populagho  ICVMBDPEM
1 | Marann 138 0,370
2 | Porto Arthur 20 (URE T
3 | Parniza 330 0,370
4 | Miramar 539 0,475
8 | Prain Grande 783 0,370
6 | Buafim 312 0,370
7 | Carvar A31 0,370
8 | Farol 01 0,378
9 | Sucurijuguora 1124 0,106
10 | Naval do Murabira 1149 0,106
11 | Chupén Virado 1213 0,106
12 | Acroporto 1225 0115
13 | Murubira 1.59Q 0,120
14 | Guannbarn:Belém 1.462 0,106
15 | Aurd 1.942 0,106
— ——
16 | hindeun 2.030 0,792
17 | Arigemba 2033 0,798
18 | Baia do Sof 21427 0,790
19 | S0 Francisco 25952 0,790
20 | Univerditasio 2.677 0,738
21 | Mangueiras 2.984 0,746
22 | Viin 3187 0,732
23 Mnmnn 3.501 0. 708
24 | Curnsundubo 5.0% 0,315
28 | Hrasilin 0,300 0,38
26 | Cumgprina 6,442 0351
27 | Reduto 6,671 0.30%
28 | Unn 7033 0,326
20 | Ayrane Nowrss 7.212 0,313
30 | Vol-de Cann 701 0,379
31 | S50 Clemmnite 2075 0322
ﬁ L Boa -8.953 0410
33 | Paracurl 10,398 0,181
34 | Cruzeire 12,183 0,251
28 | Cidude Yellw 12.695 0,208
36 | Sdo Joan do Outriro 1270 0,298
37 | Fiatinma 12, ‘0154
28 | Soun 13,806 0,140
39 | Ponta Grosss 13,663 0,165
40 | Maracacuern 1330 0,165
41 | Cuonudos 1494949 0,156
42 | Curid-Usings 17.430 0,170
43 &'un Lindis-BeiEm 15.319 0,136
44 | Batista Campos 20.030 0.096
45 | Agulba 20,633 0,420
46 | S50 Bras 20,8068 0,105
47 | Nozare 21462 0,126
48 | Pratinha 23.045 0,221
49 | Casranhetra 25,566 0,128
50 | Barreim 27,218 0,106
Bl | Camplow de fooaract 27971 0,165
52 ‘;bﬂﬁ'lgm Ng_?‘) 0,310
53 gl 30,752 0,323
54 | Umarizal 31484 0,105
88 | Terwmé 31851 0,287
56 | Marucungaihe 21.961 0,149
87 | Cremacao 32,728 0116
88 | Pomue Gusfars 36903 0,176
59 | Ma 0 7917 0,148
60 | Parque Verde 40.985 0,203
61 | Condar 44,756 0,164
62 | Telegrafs 44.961 0,303
63 | Sacramenta S6A8Y 0,300
64 | Cigquesry-Belem 54,196 0,000
68 | Mantese (Terru Farme) 4311 0,116
66 | Jurunns 67.492 0253
67 | Marcu 68,921 0,097
68 | Tapana 60,785 0,343
69 | Marnmbagia 69,826 ‘0,118
70 | Pedeeir 72.861 0,102
71 | Guamé 99.032 0,182

Fonte: Autores, 2021,
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Apéndice F \
Tabela 14. Populagdo, Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada e
Classificacao, por Bairro de Belém, Para, Brasil, 2016.

_Ocdem Bairro. Populagéo
1 | Maraha 138 0,370 Alto
2 | Partd Arthar 206 1,336 Fxixn
3 | Paruiso 3% 0,370 Baixo
4 | Miramar 539 0475 Ao
5 | Prain Grande T8I 0,370 Al
6 | Bonfim 812 0,270 Alto
7 | Cansarn 831 0,370 Alto
8 | Farod 591 0,178 Al
9 | Sucerijuguarn IFD 0,106 Baixo
10 | Natal g Murublre 1149 0,106 Baixo
11 | Chapéu Virada 1212 0,106 Baixo
12 | Acrupario 1225 0115 Baixo
13 | Murabare 1.590 0,120 HBaxo
14 | Guannbars-Heldm: 1662 0,106 Baixo
15 | Aurd 1.912 0,106 Baixo
16 | Iiteus 2.030 0,792 Muite Al
17 | Arizamba 2,033 0,mas Multo Alto
18 | Bain do Sod 2537 0,790 Muito Al
19 | Sho Frapeiacn 2.552 0,790 Al
20 | Universitirio 24677 0,738 Muito Alto
21 | Mangpsoiras 1954 0.746 Muito Alie
22 | Vila 3182 0,742 Multa Al
23 Marucajn 3 501 0,763 Muito Alto
24 | Carununduba S.09 0,318 Al
25 | Braxilin H 300 0,383 Ao
26 | Camgpina G4 0,351 Alto
27 | Reduto 6671 0,309 Medio
28 | Una 7.038 0,326 Alto
29 | Aguas Negras 7.m2 0,313 Alto
.30 | Vid-de-Cans 7,361 0379 Alto
31 | S0 Clemsente 34075 0,322 Baixo
32 w u Do 84953 0410 Al
33 Paracurt 10.3% 0. 15: Baixo
34 Cruzeiny 12,188 0,251 Meédio
35 Cxlode Vel 12,6495 0,208 Médio
36 Sao Jodo do Outelro 12,701 0,298 Muito Alto
37 Fatima 12,964 0,154 Baixo
38 Soum 13306 0,150 Maclio
39 Pante Grossa 13.86% 0,165 Baixo
40 Marscucucon 13,330 0,165 Baixo
4% Canudos 4409 0,156 Baixo
42 Curio-Utings 17,420 0,470 Baixo
43 us Livales- Balém 18,339 0,136 Blixo
44 1 Pt Cmpin X030 0,096 | Muito Raixo
45 | Agulha 20.623 0,420 Baixo
46 | S0 lros 20,868 0,105 Medio
47 | Nosuré 21462 0,126 Buixo
48 | Pratinha 23.645 0,221 Alto
49 | Cantanheirn 35,566 0,128 Baixo
50 | Barreico 27218 0,106 Baixo
81 | Camptna de Sconwrnet 27an 1,165 Baixo
52 | Cabasnisgr 29,973 0.310 Alve
53 Bengui 30,752 0,023 Alto
54  Unsarizul 31.4% 0,005 Baixn
58 Tenone 31 4%) o287 Al
56 Murnéainyg b 31,96} o158 Pavixp
67 Cremacso 3,725 0516 Baixo
88 Parque Guagam 36,200 0,176 Alto
59 Manoreirio 37 917 0,148 &B\_':_
60 | Parque Verde 40,955 0,265 Bxixo
61 | Candor 43,756 0,163 Baixo
62 | Telegrafo 44.96) 0,302 Alto
63 | Sacramenta 46 289 (2,300 Al
—_— —
64 | Coqueiro-Delem 54196 0,000 | Multo Beaixe
65 | Montese (Terva Firme) 64 311 0,116 Médio
66 | Juninas 67,492 0,253 Medio
87 | Marco 68971 0,04 | Muito Baixo
68 | Tupund 89,765 0,342 Baixo
69 | Marpmbain 69,826 URSE o
70} Pedreirn TA861 oaz Medio
71 | Guams 59032 0,192 Babxo

Fonte: Autores, 2021,
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3.2. Propostas de intervengéo

1) Titulo da proposta: Promover a selecdo e capacitacdo de agentes da Secretaria de
Inteligéncia e Analise Criminal, a qual faz parte da Secretaria de Seguranca Publica e Defesa
Social do Estado do Para, e das Regides Integradas de Seguranca Publica para o

desenvolvimento de trabalhos estatisticos voltados a seguranga publica.

Objetivo: Qualificar os agentes selecionados a fim de produzir relatérios, banco de dados e

afins de qualidade.

Quem pode executar a proposta: Os agentes da Secretaria de Inteligéncia e Anélise
Criminal e das Regides Integradas de Seguranca Publica que desenvolvem trabalhos

estatisticos.

Resultados esperados: Aperfeicoar as acdes policiais a partir do detalhamento e
aprimoramento dos dados disponibilizados pela Secretaria de Inteligéncia e Analise Criminal

e Regibes Integradas de Seguranca Publica.

2) Titulo da proposta: Promover a criacdo de um software para produzir indicadores de

criminalidade geral e criminalidade violenta.

Objetivo: Descentralizar as atividades estatisticas e facilitar a obtencdo de um indicador de

criminalidade, acessibilizando a utilizacdo do software pelos agentes de seguranca publica.

Que pode executar a proposta: Agentes especializados em programacéo; Parcerias entre o
Secretaria de Inteligéncia e Analise Criminal e centros tecn6logos.

Resultados esperados: Otimizar o desenvolvimento de a¢des policiais em locais violentos a
partir do emprego da ferramenta.

3) Titulo da proposta: Promover a execu¢do de seminarios, palestras e afins aos agentes de

seguranca publica

Objetivo: Divulgar a importancia e a aplicacdo dos indicadores de criminalidade para

identificar os municipios e bairros com maiores indices de criminalidade e violéncia.
Que pode executar a proposta: Policia Militar do Estado do Para.

Resultados esperados: Conscientizar os agentes sobre a importancia dos indicadores no

desenvolvimento de acdes de seguranca publica como ferramenta no combate a criminalidade.
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CAPITULO 4 - CONSIDERACOES FINAIS E RECOMENDACOES PARA
TRABALHOS FUTUROS

4.1. Consideracdes finais

O propésito da dissertacao se fundamentou na producéo de conhecimento a respeito da
criminalidade no Estado do Pard, bem como em sua capital, Belem. Nessa perspectiva,
objetivou-se avaliar a criminalidade geral e a criminalidade violenta dos municipios do Estado

do Para e dos bairros de Belém, no periodo de 2017 a 2019.

Além disso, levando em consideracdo a categorizacdo das varidveis utilizadas e da
letalidade dos crimes, bem como, as distribui¢des penais segundo o Codigo Penal do Brasil, a
pesquisa foi dividida em duas partes, onde na primeira foram estudadas as caracteristicas da
criminalidade geral e violenta no Estado do Para e, na segunda parte, estudou-se sobre a

criminalidade geral e violenta nos Bairros de Belém, Para, Brasil.

Dessa forma, apresentaram-se no Capitulo 2 dessa dissertacdo quatro artigos
cientificos e seus respectivos resultados. No primeiro artigo, buscou-se compreender a
distribuicdo da criminalidade nos municipios do Estado do Para, utilizando-se 6 tipologias
criminais. Dessa maneira, identificou-se que no periodo estudado houve uma diminuicdo
consideravel no nimero de municipios que apresentaram indices altos ou muito altos de
criminalidade no ano de 2017 e 2018, passando para 0 ano de 2019 com apenas 1 municipio

com indice muito alto de criminalidade.

No segundo artigo apresentado nesta dissertacdo, também se buscou compreender a
distribuicdo da criminalidade violenta nos municipios do Estado do Pard, utilizando-se
somente 3 tipologias criminais dos CVLI. Assim, verificou-se que a maioria dos municipios
paraenses apresentou no ano de 2019, indices de criminalidade violenta baixos ou muito
baixos. Entretanto, um municipio foi classificado com indice de criminalidade violenta muito

alto.

No terceiro artigo apresentado nesta dissertacdo, com o objetivo de compreender a
distribuicdo da criminalidade nos bairros de Belém, Pard, Brasil, utilizando-se 5 tipologias
criminais, verificou-se que 7 bairros permaneceram nas primeiras posi¢cbes do ranking,
apresentando indices de criminalidade muito alto, dos quais 5 bairros séo localizados a 80km

do centro de Belém.
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Por fim, no quarto artigo apresentado nesta dissertacéo, objetivando compreender a
distribuicdo da criminalidade violenta nos bairros de Belém, utilizando-se 3 tipologias
criminais referentes aos CVLI, verificou-se 0 mesmo fendmeno do artigo trés, onde 7 bairros
da capital paraense permaneceram nas primeiras posicdes nos trés anos do estudo,

apresentando indices muito altos de criminalidade violenta.

Ao analisar as caracteristicas individuais de cada municipio e bairro, a fim de realizar
associacOes para justificar os altos indices de criminalidade, verificou-se que muitos bairros e
municipios apresentam caracteristicas de vulnerabilidade social, a saber: péssimas condicdes
de saneamento bésico, urbanizacio de vias publicas, baixos indices de Desenvolvimento
Humano para educacéo e longevidade, poucas pessoas ocupadas para o trabalho. Além disso,
verificou-se que 0s municipios do Estado do Pard que apresentaram altos indices de

criminalidade desenvolvem atividades mineradoras.

Dessa forma, os objetivos propostos nesta dissertacdo foram alcancados a partir dos
quatro estudos. Portanto, acredita-se que esta dissertacao contribui para a discussdo a cerca da
criminalidade, pois a mesma aponta caracteristicas intrinsecamente ligadas ao
desenvolvimento da criminalidade, possibilitando compreender melhor o problema, a partir da
apresentacdo de dados por meio da estatistica descritiva e também da distribuicdo espacial.
Dessa maneira, os resultados obtidos confirmam a hipdtese da pesquisa, a qual destaca 0s
municipios do interior e bairros pouco populosos com os maiores indices de criminalidade,

afastando, portanto, a superestimacao e/ou subestimacédo da criminalidade.

Por fim, os produtos oriundos do estudo dispostos nesta dissertacdo, isto é, quatro
manuais, podem permitir & Secretaria de Inteligéncia e Anélise Criminal e outros 6rgdos de
seguranca publica mensurar a criminalidade e a violéncia nos municipios do Estado do Para e
nos Bairros de Belém. Destaca-se, ainda, que os produtos obtidos poderdo facilitar pesquisas
académicas futuras a respeito da criminalidade. Os produtos foram denominados: (i) Como
obter o indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para
Municipios; (ii) Como obter o indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana
Duplamente Ponderada Padronizada para Municipios; (iii) Como obter o indice de
Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros e (iv)
Como obter o Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada
Padronizada para Bairros.
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Espera-se que os resultados deste trabalho sejam observados pelos 6rgdos de
seguranga publica e defesa social, tendo em vista a formulagdo de politicas publicas
estratégicas visando o enfrentamento a criminalidade e a violéncia e, também, no
enfrentamento as desigualdades sociais, visto que, a falta de provisionamento publico em
determinados bairros e municipios do Estado do Para, limitam a eficiéncia das acGes de

seguranca publica.

4.2. Recomendac0es para trabalhos futuros

Os objetivos da pesquisa foram alcancados, entretanto além dos resultados estatisticos
e espaciais a respeito da distribuicdo da criminalidade no estado Para e na capital Belém, faz-
Se necessario que outas caracteristicas a cerca deste tema sejam investigadas. Dessa forma,

recomenda-se como trabalhos futuros:

1) Discutir teoricamente a relevancia inser¢do de outros crimes, bem como pesos criminais

para melhorar os indicadores desenvolvidos nesta dissertacao;

2) Expandir o estudo para outras cidades do Estado do Para e para outros do Brasil,
principalmente aos localizados na regido Norte do Pais, os quais detém as maiores taxas de

criminalidade, além dos maiores indicadores de Crimes Violentos Letais Intencionais;

3) Promover estudos utilizando os indicadores de criminalidade desenvolvidos nesta
dissertacdo para avaliar os crimes (homicidio, latrocinio, etc) individualmente dos municipios

e do Estado do Para.

REFERENCIAS BIBLIOGRAFICAS

ALMEIDA, M. A. S. Anélise exploratéria e modelo explicativo da criminalidade no
Estado de Sdo Paulo: Interacéo espacial (2001). 85 f. (Dissertacdo Mestrado em Economia)
— Programa de P6s Graduagdo em Economia, Universidade Estadual Paulista,
Araraquara/SP, 2007.

ANDRADE, L. T.; DINIZ, A. M. A. A Reorganizacdo Espacial dos Homicidios no Brasil e a
Tese da Interiorizagdo. Revista Brasileira de Estudos de Populagéo, Rio de Janeiro, v. 30,
n. 1, p. 171-191, 2013.

BEATO, C.; CLAUDIO, C. Informac&o e Desempenho Policial. IV Seminario Brasileiro do
Projeto Policia e Sociedade. 2000.



250

BEATO, C. Crime e Cidades. (Colecdo Seguranca e Espagos Urbanos). Belo Horizonte: Editora
UFMG, 2012.

BEATO, F. C.; PEIXOTO, B. T.; ANDRADE, M. V. Crime, Oportunidade e Vitimizacao.
Revista Brasileira de Ciéncias Sociais, v. 19, n. 55, p.73-89, 2004.

BECKER, G. S. Crime and punishment: an economic approach. Journal of Political
Economy, v. 76, n. 1, p. 169-217, 1968.

BORGES, D.; DURANTE, M. Avaliagdo em Desempenho em Seguranca Publica. In:
Colecdo Seguranca, Justica e Cidadania/Ministério da Justica. Ano 3, n. 5. Indicadores de
Desempenho em Seguranca Publica. Brasilia: Secretaria Nacional de Seguranca Publica,
2011.

BRASIL. Ministério da Justica e Seguranca Publica. Secretaria Nacional de Seguranca
Pablica. Anuario Brasileiro de Seguranca Publica 2012. 2012. Disponivel
em:<http://www2.forumseguranca.org.br/novo/produtos/anuariobrasileiro-de-seguranca
publica/6a-edicao> acessado em 24 de setembro de 2018.

BRASIL. Ministério da Justica e Seguranca Publica. Codigo Penal Brasileiro, 1940.

BUSSAB, W. O.; MORETTIN, P. A. Estatistica Basica. 8.ed., Sdo Paulo: Editora Saraiva,
2013.

CAMARA, G.; MONTEIRO, A. M.; FUCKS, S. D.; CARVALHO, M. S. Analise espacial
de dados geogréficos. 1.ed., Sdo José dos Campos: INPE, 2002.

CERQUEIRA, D.; LOBAO, W. Determinantes da criminalidade: uma resenha dos
modelos tedricos e resultados empiricos. Rio de Janeiro: IPEA, 2003.

CERQUEIRA, D.; LOBAO, W. Determinantes da criminalidade: arcaboucos tedricos e
resultados empiricos. Dados, v. 47, n. 2, p. 233-269, 2004.

CORTES, R. X. Estimando modelos dinamicos utilizando o INLA para Campos
Aleatdrios Markovianos Nao-Gaussianos. 68 f. (Dissertacdo Mestrado em Estatistica) —
Programa de Po6s Graduacdo em Estatistica, Universidade Federal de Minas Gerais, Belo
Horizonte, 2014.

DAHLBERG, L. L.; KRUG, E. G. Violéncia: um problema global de saude publica. Ciéncia
& Saude Coletiva, v. 11, n. 1, p. 1163- 1178, 2006.

DUARTE, H.P. Educacédo Formal e Preven¢do da Criminalidade: uma analise do caso
brasileiro. UFMG, 2010.



251

DUFLOTH, S. C.; SILVA, A. L. L. A. F. Indicadores de Seguranca Publica para a Gestéo de
Politicas Publicas: analise dos atributos de qualidade dos indicadores propostos nas
perspectivas de organizacOes internacionais, do governo federal e de governos estaduais. In:
Encontro de Administracdo Publica e Governanga. Salvador: ANPAD, 2008.

EHRLICH, 1. Participation in Illegitimate Activities: a theoretical and empirical investigation,
Journal of Political Economy, v. 81, n. 3, p. 521-565, 1973.

FBSP. Forum Brasileiro de Segurancga Publica. Pesquisa e Analise de Dados Vinculados ao
Campo da Seguranca Publica e Sistema Penitenciario: Termo de Parceria N°
817052/2015. Rio de Janeiro, 2017.

FARIAS, C. A.; FIGUEIREDO, A. M.; LIMA, J. E. Dependéncia Espacial e Analise de
Agrupamento de Municipios para Diferentes Tipos de Crime em Minas Gerais. Reuna, v.13,
n.3, p.67-83, 2008.

FREITAS, A.; CADAVAL, F.; GONCALVEZ, A. A Estimacio Do indice Geral de
Criminalidade (Igcrime) para os Municipios do Rio Grande do Sul. Ensaios FEE, v. 38, n. 3,
p. 499-520, 2017.

GERHARDT, T. E.; SILVEIRA, D. T. Métodos de pesquisa. Série Educacdo a Distancia.
Editora da UFRGS, Porto Alegre, 2009. 120 p.

GUIRARDI, E. R.;; MANOLESCU, F. M .K. Criminalidade e violéncia no Brasil. XIlII
Encontro Latino Americano de Iniciacdo Cientifica e IX Encontro Latino Americano de Pos-
Graduacao. Rio de Janeiro: Universidade do Vale da Paraiba, 2009.

IBGE - Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica, 2020. https://www.ibge.gov.br/cidades-
e-estados/pa.html. Acesso em: dezembro. 2020.

IPEA-FBSP. Instituto de Pesquisa Econémica e Aplicada — FGrum Brasileiro de Seguranca
Publica. Atlas da Violéncia 2018. Rio de Janeiro, 2018.

IPEA-FBSP — Instituto de Pesquisa Econdmica Aplicada; Forum Brasileiro de Segurancga
Publica. Atlas da Violéncia 2019, Rio de Janeiro, 2019.

JANNUZZI, P. M. Indicadores Sociais no Brasil: conceitos, fontes de dados e aplicagoes.
Campinas, SP: Editora Aliena, 2001.

JANUZZI, P. M. Indicadores Para Diagndstico, Monitoramento e Avaliacdo de Programas
Sociais no Brasil. Revista do Servico Publico, v. 56, n. 2, p. 137-160, 2005.



252

JUNIOR, K. M. A renda, desigualdade e criminalidade no Brasil: uma analise empirica.
Revista Econdmica do Nordeste, Fortaleza, v. 45, n. 1, p. 34-46, 2014.

KALOUT, H.; DEGAUT, M.; PIO, C.; GOES, C.; LIMA, F.A.; LAUX, P. Custos
Econdmicos da Criminalidade no Brasil. 2018. Disponivel em
www.gov.br/secretariageral/pt_br/centrais-d-conteudo/publicacoes-e-analise/relatorio-de-
conjuntura/custos_economicos_criminalidade_brasil.pdf. Acesso em: dezembro. 2020.

KATAOKA, V. Y. Inferéncia baseada em intervalos estatisticos aplicada a Seguranca
Publica. 154 f. (Dissertagdo Mestrado em Agronomia) — Programa de P6s-Graduagdo em
Entomologia, Universidade Federal de Lavras, Minas Gerais, 2005.

KHAN, T. Estatistica de criminalidade: manual de interpretacdo. Sdo Paulo: Secretaria da
Seguranca Pablica, 2005.

KUME, L. Uma estimativa dos determinantes da taxa de criminalidade brasileira: uma
aplicagdo em painel dindmico. In: Anais do XXXII Encontro Nacional de Economia, Sdo
Paulo: ANPEC, 2004.

LOBO, L. F.; FERNANDEZ, J. C. A criminalidade na regido metropolitana de Salvador.
Revista Andlise Econdmica, v. 23, n. 44, p. 31-65, 2005.

MARCONI, M. A.; LAKATOS, E. M. Fundamentos de Metodologia Cientifica. 5. ed.,
Editora: Atlas S.A, Séo Paulo. 2003.

MARSHALL, R. J. Mapping disease and mortality rates using empirical bayes estimators.
Journal of the Royal Statistical Society, v. 40, p. 283-294, 1991.

MAXIMO, A. A. A importancia do mapeamento da criminalidade utilizando-se
tecnologia de sistema de informacéo geografica para auxiliar a seguranca publica no
combate a violéncia. 101 f. (Dissertacdo de Mestrado em Engenharia de Produgdo) —
Programa de P6s-Graduacdo em Engenharia de Producdo e Sistemas, Universidade Federal
De Santa Catarina, Floriandpolis, 2004.

MINAYO, M. C. S. Pesquisa Social. Teoria, método e criatividade. 18. ed. Petropolis:
Vozes, 2001.

MEXICO. Conselho Cidaddo para a Seguranca Publica e Justica Criminal do México.
Metodologia del ranking (2016) de las 50 ciudades mas violentas del mundo, 2017.
Disponivel em: https ://seguridadjusticiaypaz.org.mx/files/estudio.pd f. Acesso em: dezembro.
2020.



253

MONTEIRO, J. B. Indicador de Criminalidade Geral baseado em Métodos
Multivariados e Estatistica Espacial para Controle na Seguranca Publica do Estado. 85
f. (Trabalho de Conclusdo de Curso Bacharelado em Estatistica) — Faculdade de Estatistica,
Universidade Federal do Rio Grande do Sul, Porto Alegre, 2009.

OPAS. Organizacdo Pan-Americana da Salde. Indicadores basicos de saude no Brasil:
conceitos e aplicacBes. Rede Interagencial de InformacGes para a Saude — Ripsa. Brasilia:
Organizacdo Pan-Americana da Saude, 2002.

PEIXOTO, B. T.; LIMA, R. S.; DURANTE, M. O. Metodologias e criminalidade violenta
no Brasil. Sdo Paulo em Perspectiva, v. 18, n. 1, p. 13-21, 2004.

PEKNY, A. C.; RICARDO, C. M. Mapeamento dos principais desafios de violéncia e
criminalidade no Brasil — 2017. Friedrich Ebert Stiftung Brasil, v.1, n. 36, p. 1-49, 2017.

PINTO, N. G. M.; CORONEL, D. A. A criminalidade no Brasil: uma analise das evidéncias
empiricas. Revista Brasileira de Administracao Cientifica, v. 6, n. 1. p. 270-280, 2015.

REIS, A. F. Violéncia e Desenvolvimento Local: um estudo sobre a criminalidade entre
jovens de 15 a 24 anos em comunidades periurbanas de Campo Grande, MS. InteracGes,
Campo Grande, v. 14, n. 2, p. 155-164, 2013.

REGATEIRO, H. A. S.; RAMOS, E. M. L. S.; SOUZA, J. G. indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Municipios, EDUCAPES.
2021a.

REGATEIRO, H. A. S.; RAMOS, E. M. L. S.; SOUZA, J. G. indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Municipios,
EDUCAPES. 2021b.

REGATEIRO, H. A. S.; RAMOS, E. M. L. S.; SOUZA, J. G. indice de Criminalidade
Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Bairros, EDUCAPES.
2021c.

REGATEIRO, H. A. S.; RAMOS, E. M. L. S.; SOUZA, J. G. Indice de Criminalidade
Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada para Birros,
EDUCAPES. 2021d.

SCALCO, P. R.; AMORIM, A. L.; GOMES, A. P. Eficiéncia técnica da Policia Militar em
Minas Gerais. Nova Economia, Belo Horizonte, v. 22, n. 1, p. 165-190, 2012.

SOARES, T. C.; ZABOT, U. C.; RIBEIRO, G. M. indice Geral de Criminalidade: uma
abordagem a partir da analise envoltéria de dados para os municipios catarinenses. Leituras
de Economia Politica, Campinas, v. 19, n. 1, p. 89-109, 2011.



254
STIGLER, J. G. The Optimum Enforcement of Laws. Journal of Political Economy. v. 78,
n. 3, p. 526-536 1970.

UNODC. Estudo Global sobre Homicidios. Viena: Escritorio das Nagdes Unidas para
Drogas e Crime, 2013.

WAISELFISZ, J. J. Mapa da violéncia 2010, Anatomia dos homicidios no Brasil. Instituto
Sangari. Séo Paulo, 2010.

WAISELFISZ, J. J. Mapa da Violéncia 2012: Os novos padrdes da violéncia homicida no
Brasil. Sdo Paulo: Instituto Sangari, 2012.



255

ANEXOS

ANEXO 1 - COMPROVANTE DE PUBLICACAO DOS MANUAIS 1,2, 3E 4.

SEU(S) ENVIO(S) ACEITO(S)

AZOD S3150 FSLAO0S SSUS ENVIOS INBOCFES Dot Yrdem eSS (0 DG
"3 4 208 N0 FROOUINNG EUIBA0S DO O

Manual 1

COMO OBTER INDICE DE CRIMINALIDADE BAYESIANA DUPLAMENTE PONDERADO PARA MUNICIPIOS
UMIVESSIDADE FEDERAL DO PASA. Rsgatein. Hue ASsandes Savos, R3m0s T0500 Ha0os LS SoHEs. SOCE Joste Sars

200202

COMQ OETER INDICE DE CRIMINALIDADE BAYESIANA DUPLAMENTE PONDERADA PARA BAIRROS
UNVERSIDADE FEDERAL DO PARA. REgalesn. muQo ARSaN0rE Sanfos. Rames. T0500 LSS LE3 S0ies. S0u2s Jopce Gama
20-580- 200

COMO OBTER INDICE DE CRIMINALIDADE VIOLENTA BAYESIANA DUPLAMENTE PONDERADA PADRONIZADA
PARA BAIRROS

UNIVERSICADE FEDERAL 0O SASA Regaispo Hugo Alesandss Sanios. Rames. S0on oS Le Scitess Souxy, Joycs Gara

20 902021

COMO OETER INDICE DE CRIMINALIDADE VIOLENTA BAYESIANA DUPLAMENTE PONDERADO PARA

MUNICIPIOS
UNIVESSIDALE FEGERAL DO PARA Regaieen HuQo AMnanaie Santos. Ramos. E050n Warmos Les Soanes. Sougs. Joyce Gama
2028100

http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585837

Manual 2

http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585839

Manual 3

http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585840

Manual 4

http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585841



http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585837
http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585839
http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585840
http://educapes.capes.gov.br/handle/capes/585841

256

ANEXO 2 - REVISTAS PARA ONDE SERAO ENVIADAS OS ARTIGOS 1,2,3E 4

ENDERECO
ARTIGO REVISTA ELETRONICO
1. Avaliacdo da criminalidade no | Research, society and | https://rsdjournal.org/ind

Estado do Para

development

ex.php/rsd

2. A criminalidade violenta no
Estado do Pard: um estudo a partir
das mortes violentas intencionais

Revista Brasileira de
Seguranca Publica

https://forumseguranca.or
g.br/

3. Avaliagdo da criminalidade em
Belém do Para

Dilemas - Revista de Estudos
de Conflito e Controle Social

https://revistas.ufrj.br/ind
ex.php/dilemas/index

4. Avaliagcdo da criminalidade
violenta intencional em Belém-
Para-Brasil

Cadernos Pagu

https://www.scielo.br/sci
elo.php?script=sci_serial
&pid=0104-

8333&Ing=en&nrm=iso




APENDICES

APENDICE 1 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e indice
de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de 2017.

x Frota de

Bt ~ N° N° N° Leséo N° N° - N° Roubo e A mevmt
Ordem | Municipio Populagéo Homicidios Latrocinios Corporal | Roubo | Furtos Vzlc():r;os de Veiculos ICMBDPPM Classificacéo ICVMBDPPM Classificacéo
1 Abaetetuba 153.380 75 5 2 3.275 3.102 31.400 306 0,3427 | Alto 0,2435 | Médio
2 Abel Figueiredo 7.231 5 0 0 16 58 1.337 3 0,1409 | Baixo 0,0671 | Muito Baixo
3 Acara 54.096 27 1 1 376 533 4.358 30 0,2695 | Médio 0,1907 | Baixo
4 Afua 38.144 9 1 0 23 255 16 0 0,1821 | Baixo 0,1511 | Baixo
5 Agua Azul do Norte 26.682 5 0 1 15 62 2.812 7 0,1767 | Baixo 0,1232 | Baixo
6 Alenquer 55.246 6 0 0 35 234 9.208 0 0,0776 | Muito Baixo 0,0105 | Muito Baixo
7 Almeirim 33.195 10 1 0 113 516 3.822 0 0,2108 | Médio 0,1766 | Baixo
8 Altamira 111.435 96 8 1 1.547 2.169 60.598 355 0,4671 | Alto 0,4599 | Alto
9 Anajas 28.466 5 0 0 45 145 285 0 0,0833 | Muito Baixo 0,0171 | Muito Baixo
10 Ananindeua 516.057 388 27 6| 19.981| 10.453 129.734 1.064 0,4157 | Alto 0,3615 | Alto
11 Anapu 27.096 20 3 0 113 404 3.816 19 0,5656 | Muito Alto 0,6132 | Muito Alto
12 Augusto Corréa 44,734 12 2 0 115 351 2.960 2 0,2565 | Médio 0,2447 | Médio
13 Aurora do Para 30.471 6 2 0 90 113 2.569 16 0,3652 | Alto 0,3402 | Alto
14 Aveiro 15.947 4 0 0 0 28 272 0 0,0847 | Muito Baixo 0,0244 | Muito Baixo
15 Bagre 29.808 4 0 0 29 159 153 0 0,0806 | Muito Baixo 0,0130 | Muito Baixo
16 Baido 46.110 11 2 0 67 266 2.007 1 0,2458 | Médio 0,2353 | Médio
17 Bannach 3.200 0 0 0 1 5 719 0 0,0668 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
18 Barcarena 121.190 47 4 0 2.305 1.829 27.229 178 0,2790 | Médio 0,1991 | Baixo
19 Belém 1.452.275 877 45 15| 56.169 | 42.065 435.487 2.182 0,3118 | Alto 0,2391 | Médio
20 Belterra 17.249 2 1 0 8 83 2.635 0 0,2837 | Médio 0,2948 | Médio
21 Benevides 60.990 70 0 0 1.748 1.043 13.017 148 0,2567 | Médio 0,1115 | Baixo
22 Bom Jesus do Tocantins 16.517 7 0 0 42 101 2.693 6 0,1198 | Baixo 0,0412 | Muito Baixo
23 Bonito 15.834 2 0 0 44 79 1.454 9 0,1294 | Baixo 0,0123 | Muito Baixo
24 Braganga 124.184 37 4 0 1.059 1.621 20.584 94 0,2516 | Médio 0,1865 | Baixo
25 Brasil Novo 14.689 7 0 0 30 110 5.567 8 0,1187 | Baixo 0,0463 | Muito Baixo
26 Brejo Grande do Araguaia 7.182 4 0 0 3 18 1.222 2 0,1202 | Baixo 0,0541 | Muito Baixo
27 Breu Branco 64.194 25 2 0 343 506 8.054 27 0,2386 | Médio 0,1902 | Baixo
28 Breves 99.896 25 6 0 544 894 7.568 0 0,3054 | Alto 0,3181 | Alto
29 Bujaru 28.331 17 2 0 293 255 2.012 29 0,4829 | Alto 0,4036 | Alto
30 Cachoeira do Arari 23.110 1 0 1 42 183 897 0 0,1649 | Baixo 0,1254 | Baixo
31 Cachoeira do Piria 32.947 11 0 0 25 59 1.503 5 0,1172 | Baixo 0,0324 | Muito Baixo
32 Cameta 134.100 21 1 0 616 1.379 12.132 2 0,1157 | Baixo 0,0517 | Muito Baixo
33 Canad dos Carajés 36.027 30 3 0 908 992 17.583 159 0,5225 | Muito Alto 0,4882 | Alto
34 Capanema 67.150 21 0 0 679 878 26.154 46 0,1163 | Baixo 0,0304 | Muito Baixo
35 Capitéo Pogo 52.839 26 1 0 291 332 8.047 25 0,1987 | Baixo 0,1404 | Baixo
36 Castanhal 195.253 114 11 0 5.550 3.435 73.014 869 0,4212 | Alto 0,3323 | Alto




Fonte: Construcdo dos Autores.
APENDICE 1 — Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de

2017 (continuag&o).

o ) Ne | NoLesso | Ne Bl LRt N N

Ordem Municipio Populagéo Homicidi N° Latrocinios N° Furtos | Veiculos de ICMBDPPM Classificacéo ICVMBDPPM Classificacéo
omicidios Corporal Roubo 2017 Veiculos

37 Chaves 23.066 8 0 0 10 79 21 0 0,0934 | Muito Baixo 0,0337 | Muito Baixo
38 Colares 11.759 1 1 0 55 143 679 1 0,3976 | Alto 0,4242 | Alto
39 Conceicéao do Araguaia 46.571 6 1 0 135 449 17.078 5 0,1635 | Baixo 0,1175 | Baixo
40 Concordia do Para 32.395 9 0 0 202 282 4.985 24 0,1333 | Baixo 0,0270 | Muito Baixo
41 Cumaru do Norte 13.093 6 1 0 15 27 942 3 0,3952 | Alto 0,4181 | Alto
42 Curionépolis 17.453 18 2 0 111 228 6.329 24 0,5882 | Muito Alto 0,6607 | Muito Alto
43 Curralinho 33.490 5 0 0 117 408 400 0 0,0897 | Muito Baixo 0,0145 | Muito Baixo
44 Curua 13.996 1 0 0 10 71 616 1 0,0890 | Muito Baixo 0,0069 | Muito Baixo
45 Curuca 38.959 17 1 0 250 482 3.284 6 0,2155 | Médio 0,1679 | Baixo
46 Dom Eliseu 58.071 21 0 0 178 438 11.578 24 0,1158 | Baixo 0,0351 | Muito Baixo
47 Eldorado dos Carajas 32.892 20 1 0 143 213 7.197 36 0,2629 | Médio 0,2078 | Médio
48 Faro 7.009 1 0 0 0 11 109 0 0,0769 | Muito Baixo 0,0139 | Muito Baixo
49 Floresta do Araguaia 19.746 12 0 0 60 148 4.093 8 0,1321 | Baixo 0,0590 | Muito Baixo
50 Garrafdo do Norte 25.363 9 2 0 58 143 1.919 7 0,4046 | Alto 0,4202 | Alto
51 Goianésia do Para 39.352 20 0 0 113 209 6.035 14 0,1255 | Baixo 0,0494 | Muito Baixo
52 Gurupa 32.458 2 0 0 50 147 594 0 0,0746 | Muito Baixo 0,0060 | Muito Baixo
53 Igarapé-Acu 37.753 9 0 1 224 465 6.429 33 0,1909 | Baixo 0,0973 | Muito Baixo
54 Igarapé-Miri 60.994 24 7 1 866 501 5.579 39 0,5973 | Muito Alto 0,6455 | Muito Alto
55 Inhangapi 11.388 5 1 0 63 116 1.330 12 0,4906 | Alto 0,4721 | Alto
56 Ipixuna do Para 62.237 20 1 0 110 155 2.681 39 0,2640 | Médio 0,1098 | Baixo
57 Irituia 31.673 8 0 0 131 236 2.915 14 0,1300 | Baixo 0,0245 | Muito Baixo
58 Itaituba 98.523 66 1 2 834 1.381 39.294 35 0,2125 | Médio 0,1716 | Baixo
59 Itupiranga 51.835 15 0 0 99 332 8.897 14 0,1054 | Baixo 0,0281 | Muito Baixo
60 Jacareacanga 8.070 7 1 0 4 110 876 0 0,5799 | Muito Alto 0,6903 | Muito Alto
61 Jacunda 57.526 6 1 0 211 333 16.062 16 0,1485 | Baixo 0,0952 | Muito Baixo
62 Juruti 56.325 3 0 0 93 489 2.843 0 0,0789 | Muito Baixo 0,0052 | Muito Baixo
63 Limoeiro do Ajuru 28.138 5 0 0 18 232 307 0 0,0871 | Muito Baixo 0,0173 | Muito Baixo
64 Maée do Rio 29.260 9 0 0 253 306 8.789 31 0,1271 | Baixo 0,0299 | Muito Baixo
65 Magalhdes Barata 8.316 1 0 0 13 81 447 1 0,1027 | Baixo 0,0117 | Muito Baixo
66 Maraba 271.594 177 4 0| 3.746 3.928 | 109.064 326 0,2036 | Médio 0,1353 | Baixo
67 Maracana 28.679 6 1 0 80 300 1.526 5 0,2415 | Médio 0,1909 | Baixo
68 Marapanim 27.569 10 0 0 194 550 2.249 4 0,1280 | Baixo 0,0352 | Muito Baixo
69 Marituba 127.858 107 13 0| 3743 1.715 23.504 243 0,5818 | Muito Alto 0,5786 | Muito Alto
70 Medicilandia 30.726 20 1 0 104 132 6.015 21 0,2588 | Médio 0,2224 | Médio
71 Melgago 26.897 1 0 0 25 91 195 0 0,0716 | Muito Baixo 0,0036 | Muito Baixo
72 Mocajuba 30.277 7 0 0 215 335 1.707 1 0,0988 | Muito Baixo 0,0225 | Muito Baixo




Fonte: Construcdo dos Autores.

APENDICE 1 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2017 (continuag&o).

% 0 g 9 Frota de 5
Ordem Municipio Populacéo Hom’i\lci dios Latrc’:(l:inios 'El:o:;i)sraa? RC')\:JbO N° Furtos Vzig;;os d': VRe(i)cuut:gs ICMBDPPM Classificagdo | ICVMBDPPM Classificacdo
73 Moju 79.825 54 8 2| 1.027 774 8.883 110 0,6282 | Muito Alto 0,6261 | Muito Alto
74 Mojui dos campos 15.646 0 0 0 17 111 1.303 0 0,0733 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
75 Monte Alegre 56.466 13 1 0 45 361 13.139 0 0,1512 | Baixo 0,1090 | Baixo
76 Muana 39.231 1 0 0 40 335 662 0 0,0767 | Muito Baixo 0,0025 | Muito Baixo
77 Nova Esperanca do Piria 20.789 16 2 0 107 161 1.446 4 0,4904 | Alto 0,5453 | Muito Alto
78 Nova Ipixuna 16.221 5 0 0 20 42 3.101 7 0,1078 | Baixo 0,0299 | Muito Baixo
79 Nova Timboteua 14.942 3 0 0 67 86 1.963 1 0,0899 | Muito Baixo 0,0195 | Muito Baixo
80 Novo Progresso 25.071 26 0 0 72 368 13.583 0 0,1549 | Baixo 0,1007 | Baixo
81 Novo Repartimento 73.802 41 3 0 122 285 15.780 23 0,2639 | Médio 0,2528 | Médio
82 Obidos 50.727 9 0 0 76 335 6.764 0 0,0852 | Muito Baixo 0,0172 | Muito Baixo
83 Oeiras do Para 31.619 4 0 0 57 351 585 0 0,0868 | Muito Baixo 0,0123 | Muito Baixo
84 Oriximina 71.078 18 0 0 207 856 9.842 0 0,0968 | Muito Baixo 0,0246 | Muito Baixo
85 Ourém 17.356 5 0 0 67 157 2.043 7 0,1233 | Baixo 0,0280 | Muito Baixo
86 Ourilandia do Norte 31.921 17 0 0 159 389 12.142 28 0,1351 | Baixo 0,0517 | Muito Baixo
87 Pacaja 46.383 35 0 0 48 128 6.991 16 0,1396 | Baixo 0,0733 | Muito Baixo
88 Palestina do Para 7.386 3 0 0 7 9 815 2 0,1146 | Baixo 0,0394 | Muito Baixo
89 Paragominas 110.026 65 1 0 951 1.192 38.212 75 0,1670 | Baixo 0,1018 | Baixo
90 Parauapebas 202.356 76 6 0| 4.147 3.225 85.633 516 0,2631 | Médio 0,1815 | Baixo
91 Pau D'Arco 5.341 15 0 0 12 64 1.463 1 0,2816 | Médio 0,2727 | Médio
92 Peixe-Boi 7.860 2 0 0 13 54 1.182 0 0,0909 | Muito Baixo 0,0247 | Muito Baixo
93 Picarra 12.632 5 0 0 18 43 1.513 2 0,1074 | Baixo 0,0384 | Muito Baixo
94 Placas 30.109 5 0 0 36 120 2.769 5 0,0958 | Muito Baixo 0,0161 | Muito Baixo
95 Ponta de Pedras 30.219 4 0 1 89 453 1.107 0 0,1588 | Baixo 0,1056 | Baixo
96 Portel 60.322 16 1 0 442 463 1.794 0 0,1512 | Baixo 0,1068 | Baixo
97 Porto de Moz 39.991 6 1 0 103 417 1.076 0 0,1761 | Baixo 0,1369 | Baixo
98 Prainha 29.067 0 0 0 11 55 1.272 0 0,0672 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
99 Primavera 10.534 1 0 0 67 140 1.242 5 0,1194 | Baixo 0,0092 | Muito Baixo
100 Quatipuru 13.237 1 0 0 19 86 747 1 0,0886 | Muito Baixo 0,0073 | Muito Baixo
101 Redengdo 82.464 52 4 0| 1.376 1.218 58.284 250 0,3324 | Alto 0,2985 | Médio
102 Rio Maria 17.705 17 0 0 27 144 7.696 4 0,1461 | Baixo 0,0932 | Muito Baixo
103 Rondon do Para 50.925 19 0 0 152 246 14.413 14 0,1046 | Baixo 0,0362 | Muito Baixo
104 Rurépolis 49.093 3 0 0 51 177 5.474 1 0,0750 | Muito Baixo 0,0059 | Muito Baixo
105 Salindpolis 39.569 9 2 1 710 1.132 9.079 13 0,3556 | Alto 0,3401 | Alto
106 Salvaterra 23.096 4 0 0 55 331 2.391 1 0,0972 | Muito Baixo 0,0168 | Muito Baixo
107 Santa Barbara do Para 20.492 15 0 0 310 387 3.011 14 0,1757 | Baixo 0,0711 | Muito Baixo



108 | Santa Cruz do Arari | 9.845 | 0] 0] 0] 4| 47| 166 | 0] 0,0706 | Muito Baixo | 0,0000 | Muito Baixo

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 1 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2017 (concluséo).

- NG N° N° Lesio N° Frotade | N°Roubo » »
Ordem Municipio Populagédo Homicidi - N° Furtos | Veiculos de ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificacdo
omicidios | Latrocinios | Corporal | Roubo 2017 Veiculos

109 Santa Isabel do Para 68.836 41 1 0| 1.376 1.104 17.387 182 0,2608 | Médio 0,1289 | Baixo

110 Santa Luzia do Para 19.316 7 0 0 66 80 2.738 7 0,1158 | Baixo 0,0352 | Muito Baixo
111 Santa Maria das Barreiras 20.849 21 0 0 16 103 2.326 5 0,1587 | Baixo 0,0978 | Muito Baixo
112 Santa Maria do Para 24.186 10 0 0 213 227 6.148 30 0,1441 | Baixo 0,0402 | Muito Baixo
113 Santana do Araguaia 70.764 18 0 0 63 684 11.417 3 0,0962 | Muito Baixo 0,0247 | Muito Baixo
114 Santarém 296.302 60 8 2| 2980 4.499 97.101 117 0,2157 | Médio 0,1706 | Baixo

115 Santarém Novo 6.526 1 0 0 11 52 635 2 0,1103 | Baixo 0,0149 | Muito Baixo
116 Santo Antonio do Taua 30.611 17 0 0 201 230 4,121 16 0,1439 | Baixo 0,0539 | Muito Baixo
117 Sao Caetano de Odivelas 17.563 13 0 0 85 169 1.333 8 0,1763 | Baixo 0,0719 | Muito Baixo
118 Séo Domingos do Araguaia 24.859 17 1 0 67 140 7.239 18 0,2818 | Médio 0,2632 | Médio

119 Sao Domingos do Capim 31.123 6 0 0 85 212 1.906 6 0,1117 | Baixo 0,0187 | Muito Baixo
120 Sao Félix do Xingu 124.806 54 0 0 69 420 16.758 9 0,1036 | Baixo 0,0420 | Muito Baixo
121 Sao Francisco do Para 15.454 2 0 0 119 225 2511 23 0,1645 | Baixo 0,0126 | Muito Baixo
122 Séo Geraldo do Araguaia 24.188 13 0 0 32 147 7.595 7 0,1172 | Baixo 0,0522 | Muito Baixo
123 Sédo Jodo da Ponta 5.970 2 0 0 13 47 389 6 0,2215 | Médio 0,0325 | Muito Baixo
124 Séo Jodo de Pirabas 22.415 6 0 0 103 166 1.698 5 0,1161 | Baixo 0,0260 | Muito Baixo
125 Séo Jodo do Araguaia 13.616 14 1 0 40 83 1.483 16 0,4905 | Alto 0,4591 | Alto

126 Séo Miguel do Guama 57.364 17 0 1 792 614 11.086 43 0,1647 | Baixo 0,0776 | Muito Baixo
127 Séo Sebastido da Boa Vista 25.904 0 2 0 92 339 368 0 0,3532 | Alto 0,3776 | Alto

128 Sapucaia 5.766 1 0 0 9 34 1.431 3 0,1009 | Baixo 0,0168 | Muito Baixo
129 Senador José Porfirio 11.357 14 0 0 17 125 960 5 0,2061 | Médio 0,1197 | Baixo

130 Soure 24.682 2 1 0 34 368 2.701 1 0,2343 | Médio 0,2060 | Médio

131 Tailandia 103.321 56 4 1 688 850 21.161 122 0,3154 | Alto 0,2691 | Médio

132 Terra Alta 11.399 4 0 0 70 107 1.292 11 0,1689 | Baixo 0,0341 | Muito Baixo
133 Terra Santa 18.257 0 0 0 27 257 867 0 0,0814 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
134 Tomé-Agl 61.709 44 5 0 392 527 13.246 36 0,4333 | Alto 0,4656 | Alto

135 Tracuateua 30.108 9 0 0 140 231 2.221 6 0,1166 | Baixo 0,0290 | Muito Baixo
136 Trairdo 18.469 7 0 0 7 67 2.863 0 0,0958 | Muito Baixo 0,0368 | Muito Baixo
137 Tucuma 38.508 21 1 0 156 439 24.369 26 0,2169 | Médio 0,1800 | Baixo

138 Tucurui 110.516 46 1 0 1.606 1.640 31.264 87 0,1658 | Baixo 0,0847 | Muito Baixo
139 Uliandpolis 57.525 16 1 0 112 252 4.588 28 0,2001 | Médio 0,1120 | Baixo

140 Uruara 44.258 33 1 0 265 492 10.784 23 0,2273 | Médio 0,1829 | Baixo

141 Vigia 52.216 20 0 1 380 518 6.646 20 0,1664 | Baixo 0,0908 | Muito Baixo
142 Viseu 59.735 11 0 0 99 251 3.003 2 0,0882 | Muito Baixo 0,0179 | Muito Baixo



143 Vitéria do Xingu 14.719 14 0 0 50 434 2416 6 0,1860 | Baixo 0,0924 | Muito Baixo
144 Xinguara 43.530 295 593 27.072 20 0,1110 | Baixo 0,0335 | Muito Baixo

Fonte: Construcdo dos Autores.

APENDICE 2 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Par4, Brasil, no ano de

2018.
x Frota de
Ordem | Municipio Populagédo H NO, . No, . AP R I s Veiculos N R9Ub° ICMBDPPM Classificacdo ICVMBDPPM Classificacdo
omicidios Latrocinios Corporal | Roubo | Furtos 2018 de Veiculos
1 Abaetetuba 157.256 56 5 0 2.229 2.426 33.127 175 0,2763 | Médio 0,2151 | Médio
2 Abel Figueiredo 7.414 4 0 0 27 43 1.381 7 0,1691 | Baixo 0,0870 | Muito Baixo
3 Acara 55.463 23 0 0 312 552 4.613 28 0,1690 | Baixo 0,0668 | Muito Baixo
4 Afua 39.108 6 1 0 30 218 15 0 0,1702 | Baixo 0,1515 | Baixo
5 Agua Azul do Norte 27.356 12 0 0 20 54 2.935 6 0,1253 | Baixo 0,0707 | Muito Baixo
6 Alenquer 56.642 5 1 0 74 303 9.742 0 0,1340 | Baixo 0,1018 | Baixo
7 Almeirim 34.034 7 0 1 83 498 3.924 0 0,1770 | Baixo 0,1444 | Baixo
8 Altamira 114.251 78 0 0 1.172 1.805 61.818 226 0,1863 | Baixo 0,1101 | Baixo
9 Anajas 29.185 5 0 0 139 193 296 0 0,0820 | Muito Baixo 0,0276 | Muito Baixo
10 Ananindeua 529.098 373 24 3| 15.631 9.961 138.324 776 0,3885 | Alto 0,3600 | Alto
11 Anapu 27.781 47 0 0 111 353 4.203 39 0,3501 | Alto 0,2727 | Médio
12 Augusto Corréa 45.864 4 0 0 169 309 3.271 7 0,0915 | Muito Baixo 0,0141 | Muito Baixo
13 Aurora do Para 31.241 6 0 1 104 104 2.666 29 0,2649 | Médio 0,1522 | Baixo
14 Aveiro 16.350 2 0 0 1 37 268 0 0,0706 | Muito Baixo 0,0197 | Muito Baixo
15 Bagre 30.561 4 0 0 25 187 176 0 0,0767 | Muito Baixo 0,0211 | Muito Baixo
16 Baido 47.275 12 1 0 107 316 2171 4 0,1840 | Baixo 0,1458 | Baixo
17 Bannach 3.281 0 0 0 4 9 755 1 0,0688 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
18 Barcarena 124.252 54 2 1 1.870 2.044 28.822 103 0,2373 | Médio 0,1804 | Baixo
19 Belém 1.488.974 846 60 5| 45564 | 39.130 449.224 1712 0,3418 | Alto 0,3041 | Alto
20 Belterra 17.685 2 0 0 12 134 2.749 0 0,0765 | Muito Baixo 0,0182 | Muito Baixo
21 Benevides 62.531 48 4 1 1.364 1.142 13.872 106 0,5082 | Muito Alto 0,5015 | Muito Alto
22 Bom Jesus do Tocantins 16.934 10 0 0 23 68 2.787 7 0,1499 | Baixo 0,0952 | Muito Baixo
23 Bonito 16.234 5 0 0 51 119 1.618 20 0,2093 | Médio 0,0496 | Muito Baixo
24 Braganga 127.322 50 4 0 923 1.579 22.289 62 0,2529 | Médio 0,2191 | Médio
25 Brasil Novo 15.060 12 0 0 46 157 5.755 5 0,1677 | Baixo 0,1284 | Baixo
26 Brejo Grande do Araguaia 7.363 4 0 0 6 32 1.326 0 0,1224 | Baixo 0,0876 | Muito Baixo
27 Breu Branco 65.816 26 0 0 364 431 8.426 39 0,1494 | Baixo 0,0637 | Muito Baixo
28 Breves 102.420 23 2 0 627 932 7.883 0 0,1615 | Baixo 0,1330 | Baixo
29 Bujaru 29.047 16 2 0 250 260 2111 23 0,4735 | Alto 0,4302 | Alto
30 Cachoeira do Arari 23.694 4 0 0 19 168 986 0 0,0824 | Muito Baixo 0,0272 | Muito Baixo
31 Cachoeira do Piria 33.780 11 0 0 36 94 1.599 5 0,1229 | Baixo 0,0525 | Muito Baixo
32 Cameta 137.489 15 2 2 649 1.590 13.113 18 0,1855 | Baixo 0,1448 | Baixo
33 Canad dos Carajas 36.937 23 1 0 643 903 18.619 115 0,3103 | Alto 0,2346 | Médio



34 Capanema 68.847 26 2 0 682 958 27.872 76 0,2441 | Médio 0,2049 | Médio
35 Capitéo Poco 54.174 23 0 0 252 295 8.475 19 0,1300 | Baixo 0,0684 | Muito Baixo
36 Castanhal 200.187 117 7 0 3.738 3.245 76.548 431 0,3184 | Alto 0,2676 | Médio

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 2 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2018 (continuag&o).

o i N° o N° Lesio NP Frgta de | N°Roubo o o
Ordem Municipio Populagédo Homicidi Ne Latrocinios N° Furtos | Veiculos de ICMBDPPM Classificagdo ICVMBDPPM Classificagdo
omicidios Corporal Roubo 2018 Veiculos

37 Chaves 23.649 0 0 0 2 113 22 0 0,0596 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
38 Colares 12.056 3 0 0 26 146 730 3 0,1350 | Baixo 0,0401 | Muito Baixo
39 Conceicao do Araguaia 47.748 12 0 0 157 592 17.654 5 0,1015 | Baixo 0,0405 | Muito Baixo
40 Concordia do Para 33.214 15 0 0 214 279 5.202 35 0,1771 | Baixo 0,0728 | Muito Baixo
41 Cumaru do Norte 13.424 8 0 0 17 25 1.017 6 0,1780 | Baixo 0,0961 | Muito Baixo
42 Curiondpolis 17.894 19 0 0 99 252 7.224 5 0,2018 | Médio 0,1712 | Baixo

43 Curralinho 34.336 2 0 0 61 346 416 0 0,0734 | Muito Baixo 0,0094 | Muito Baixo
44 Curua 14.350 0 0 0 12 101 659 0 0,0626 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
45 Curuca 39.943 14 1 0 331 467 3.511 13 0,2324 | Médio 0,1806 | Baixo

46 Dom Eliseu 59.538 20 2 0 161 386 12.098 20 0,2362 | Médio 0,2207 | Médio

47 Eldorado dos Carajés 33.723 26 0 0 125 200 7.554 41 0,1995 | Baixo 0,1243 | Baixo

48 Faro 7.186 3 0 0 0 57 120 0 0,1124 | Baixo 0,0673 | Muito Baixo
49 Floresta do Araguaia 20.245 31 0 0 16 86 4.194 2 0,2416 | Médio 0,2468 | Médio

50 Garrafdo do Norte 26.004 19 0 0 82 105 2.002 13 0,2018 | Médio 0,1178 | Baixo

51 Goianésia do Para 40.346 18 1 0 94 259 6.261 9 0,2155 | Médio 0,1948 | Baixo

52 Gurupa 33.278 7 0 0 52 197 664 0 0,0857 | Muito Baixo 0,0339 | Muito Baixo
53 Igarapé-Acu 38.707 8 2 0 201 306 6.986 20 0,2986 | Médio 0,2895 | Médio

54 Igarapé-Miri 62.535 23 1 0 838 501 5.871 25 0,2021 | Médio 0,1386 | Baixo

55 Inhangapi 11.676 7 0 0 47 90 1.409 10 0,1968 | Baixo 0,0966 | Muito Baixo
56 Ipixuna do Para 63.810 17 1 0 121 226 2.886 25 0,2226 | Médio 0,1207 | Baixo

57 Irituia 32.473 6 1 0 141 315 3.039 11 0,2304 | Médio 0,1825 | Baixo

58 Itaituba 101.013 54 3 0 640 1.165 42.058 42 0,2462 | Médio 0,2334 | Médio

59 Itupiranga 53.145 26 0 0 115 333 9.313 16 0,1340 | Baixo 0,0789 | Muito Baixo
60 Jacareacanga 8.274 7 1 0 12 90 992 0 0,5995 | Muito Alto 0,7357 | Muito Alto
61 Jacunda 58.980 15 0 0 168 331 16.432 9 0,0953 | Muito Baixo 0,0410 | Muito Baixo
62 Juruti 57.748 7 0 0 51 579 3.023 0 0,0807 | Muito Baixo 0,0195 | Muito Baixo
63 Limoeiro do Ajuru 28.849 3 0 0 6 182 332 0 0,0738 | Muito Baixo 0,0168 | Muito Baixo
64 Mée do Rio 29.999 19 0 0 175 228 8.985 35 0,1720 | Baixo 0,1021 | Baixo

65 Magalhées Barata 8.526 3 0 0 15 72 504 1 0,1232 | Baixo 0,0567 | Muito Baixo
66 Maraba 278.457 171 2 1 3.015 3.932 114.416 298 0,2023 | Médio 0,1482 | Baixo

67 Maracana 29.404 4 0 0 59 247 1.617 4 0,1024 | Baixo 0,0219 | Muito Baixo
68 Marapanim 28.266 9 1 0 173 371 2.364 8 0,2648 | Médio 0,2268 | Médio



Marituba 131.089 112 3 1 3.182 1.728 25.352 173 0,3341 | Alto 0,2801 | Médio
Medicilandia 31.502 5 0 0 40 167 6.283 5 0,0859 | Muito Baixo 0,0256 | Muito Baixo
Melgaco 27.577 3 0 0 14 116 206 0 0,0716 | Muito Baixo 0,0175 | Muito Baixo
Mocajuba 31.042 15 1 0 218 457 1.846 12 0,3026 | Alto 0,2376 | Médio

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 2 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2018 (continuacéo).

Frota de

0 0 0 2 0 0
Ordem Municipio Populacéo Hom'i\lci dios Latrc'::l’nios ’go:;)%s;? Rc’)\lljbo N° Furtos Vzigijélgos d’: Vi?cuutigs ICMBDPPM Classificagdo | ICVMBDPPM Classificagdo
73 Moju 81.842 44 2 0 613 646 9.353 50 0,2617 | Médio 0,2078 | Médio
74 Mojui dos campos 16.041 3 0 0 10 93 1.539 0 0,0828 | Muito Baixo 0,0301 | Muito Baixo
75 Monte Alegre 57.893 5 0 0 20 428 13.778 0 0,0731 | Muito Baixo 0,0139 | Muito Baixo
76 Muana 40.222 2 0 1 35 349 716 0 0,1386 | Baixo 0,1022 | Baixo
77 Nova Esperanca do Piria 21.314 20 0 0 139 138 1.516 21 0,2950 | Médio 0,1513 | Baixo
78 Nova Ipixuna 16.631 8 0 0 13 63 3.238 2 0,1199 | Baixo 0,0775 | Muito Baixo
79 Nova Timboteua 15.320 3 1 0 46 77 2.040 7 0,3474 | Alto 0,3553 | Alto
80 Novo Progresso 25.705 27 3 0 84 354 14.683 1 0,6128 | Muito Alto 0,7481 | Muito Alto
81 Novo Repartimento 75.667 28 0 0 100 309 16.742 24 0,1147 | Baixo 0,0597 | Muito Baixo
82 Obidos 52.009 10 0 0 69 367 7.120 0 0,0850 | Muito Baixo 0,0310 | Muito Baixo
83 Oeiras do Para 32.418 1 1 0 68 459 629 0 0,1861 | Baixo 0,1579 | Baixo
84 Oriximina 72.874 9 3 1 171 814 10.319 1 0,2684 | Médio 0,2760 | Médio
85 Ourém 17.795 6 2 0 88 220 2.098 7 0,5416 | Muito Alto 0,6117 | Muito Alto
86 Ourilandia do Norte 32.728 31 4 0 179 283 12.598 25 0,6310 | Muito Alto 0,7588 | Muito Alto
87 Pacaja 47.555 32 4 0 58 183 7.459 16 0,4575 | Alto 0,5256 | Muito Alto
88 Palestina do Paré 7.573 1 0 0 4 38 848 2 0,0964 | Muito Baixo 0,0213 | Muito Baixo
89 Paragominas 112.806 63 2 0 936 1.310 41.541 73 0,2130 | Médio 0,1779 | Baixo
90 Parauapebas 207.469 98 5 0| 3415 3.301 91.938 464 0,2608 | Médio 0,1957 | Baixo
91 Pau D'Arco 5.476 3 0 0 22 53 1.568 10 0,1869 | Baixo 0,0883 | Muito Baixo
92 Peixe-Boi 8.059 1 0 0 13 58 1.381 2 0,0902 | Muito Baixo 0,0200 | Muito Baixo
93 Picarra 12.951 2 0 0 4 35 1.555 1 0,0807 | Muito Baixo 0,0249 | Muito Baixo
94 Placas 30.870 16 2 0 28 84 2.951 1 0,3526 | Alto 0,4048 | Alto
95 Ponta de Pedras 30.983 4 0 0 84 404 1.197 0 0,0855 | Muito Baixo 0,0208 | Muito Baixo
96 Portel 61.846 13 1 0 351 452 1.896 0 0,1454 | Baixo 0,1141 | Baixo
97 Porto de Moz 41.002 5 0 0 79 361 1.124 1 0,0871 | Muito Baixo 0,0197 | Muito Baixo
98 Prainha 29.802 4 0 0 13 63 1.364 0 0,0718 | Muito Baixo 0,0216 | Muito Baixo
99 Primavera 10.800 1 0 0 83 130 1.315 2 0,0936 | Muito Baixo 0,0149 | Muito Baixo
100 Quatipuru 13.571 2 0 0 35 127 791 1 0,0941 | Muito Baixo 0,0238 | Muito Baixo
101 Redengdo 84.548 75 0 0| 1.361 1.069 61.119 246 0,2093 | Médio 0,1430 | Baixo
102 Rio Maria 18.152 15 0 0 21 113 7.935 6 0,1646 | Baixo 0,1332 | Baixo
103 Rondon do Para 52.212 24 0 0 178 379 15.072 18 0,1271 | Baixo 0,0741 | Muito Baixo



104 Rurépolis 50.334 4 0 0 31 195 5.791 4 0,0739 | Muito Baixo 0,0128 | Muito Baixo
105 Salindpolis 40.569 17 3 1 672 1.090 9.653 5 0,4747 | Alto 0,5276 | Muito Alto
106 Salvaterra 23.680 4 0 0 29 356 2.550 0 0,0928 | Muito Baixo 0,0272 | Muito Baixo
107 Santa Bérbara do Para 21.010 14 0 0 336 444 3.244 10 0,1863 | Baixo 0,1074 | Baixo

108 Santa Cruz do Arari 10.094 1 0 0 5 58 171 0 0,0725 | Muito Baixo 0,0160 | Muito Baixo

Fonte: Construcdo dos Autores.

APENDICE 2 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2018 (concluséo).

o ) Ne Ne NoLesio | N° | .o Frotade | N°Roubo S S

Ordem Municipio Populagdo Homicidios | Latrocinios | Corporal | Roubo N° Furtos VZI((]TEI;OS v ,de ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificagdo
eiculos

109 Santa Isabel do Para 70.575 64 4 0| 1.053 940 18.503 138 0,4463 | Alto 0,4272 | Alto
110 Santa Luzia do Para 19.804 11 0 0 73 105 2.851 10 0,1564 | Baixo 0,0895 | Muito Baixo
111 Santa Maria das Barreiras 21.376 13 0 0 18 140 2.542 7 0,1574 | Baixo 0,0980 | Muito Baixo
112 Santa Maria do Para 24,797 17 0 0 207 198 6.438 28 0,1826 | Baixo 0,1105 | Baixo
113 Santana do Araguaia 72.552 17 3 0 91 458 12.063 14 0,2476 | Médio 0,2428 | Médio
114 Santarém 303.789 54 4 1 2.056 5.097 101.649 42 0,1560 | Baixo 0,1064 | Baixo
115 Santarém Novo 6.691 1 0 0 12 35 660 2 0,1047 | Baixo 0,0241 | Muito Baixo
116 Santo Antonio do Taua 31.385 7 1 0 161 194 4.346 18 0,2387 | Médio 0,1940 | Baixo
117 Sédo Caetano de Odivelas 18.007 8 0 0 70 181 1.437 8 0,1681 | Baixo 0,0716 | Muito Baixo
118 Séo Domingos do Araguaia 25.487 14 0 0 49 119 7.561 14 0,1400 | Baixo 0,0885 | Muito Baixo
119 Séo Domingos do Capim 31.909 11 0 0 74 211 2.023 6 0,1287 | Baixo 0,0556 | Muito Baixo
120 Séo Félix do Xingu 127.960 33 1 0 107 395 17.541 9 0,1201 | Baixo 0,0803 | Muito Baixo
121 Séao Francisco do Para 15.845 2 1 0 104 125 2.703 14 0,3510 | Alto 0,3333 | Alto
122 Séo Geraldo do Araguaia 24.799 15 0 0 18 108 8.020 3 0,1329 | Baixo 0,0975 | Muito Baixo
123 Sé&o Jodo da Ponta 6.121 2 0 0 14 52 428 2 0,1444 | Baixo 0,0527 | Muito Baixo
124 Séao Jodo de Pirabas 22.981 5 0 0 67 160 1.820 4 0,1075 | Baixo 0,0351 | Muito Baixo
125 Séo Jodo do Araguaia 13.960 8 0 0 20 80 1.580 9 0,1786 | Baixo 0,0924 | Muito Baixo
126 Sédo Miguel do Guama 58.814 15 4 0 821 609 11.409 60 0,3875 | Alto 0,3784 | Alto
127 Sédo Sebastido da Boa Vista 26.559 3 0 0 107 322 412 0 0,0825 | Muito Baixo 0,0182 | Muito Baixo
128 Sapucaia 5.912 1 0 0 22 58 1.486 5 0,1160 | Baixo 0,0273 | Muito Baixo
129 Senador José Porfirio 11.644 10 1 0 15 139 1.048 1 0,4855 | Alto 0,5643 | Muito Alto
130 Soure 25.306 3 0 0 37 335 2.942 0 0,0846 | Muito Baixo 0,0191 | Muito Baixo
131 Tailandia 105.932 48 1 1 547 735 22.082 91 0,2118 | Médio 0,1556 | Baixo
132 Terra Alta 11.687 9 0 0 74 53 1.360 16 0,2542 | Médio 0,1241 | Baixo
133 Terra Santa 18.718 2 0 0 9 218 907 0 0,0811 | Muito Baixo 0,0172 | Muito Baixo
134 Tomé-Agl 63.268 30 1 0 431 515 13.901 70 0,2210 | Médio 0,1548 | Baixo
135 Tracuateua 30.869 7 0 0 73 237 2.373 4 0,1049 | Baixo 0,0366 | Muito Baixo
136 Trairdo 18.936 11 0 0 10 112 3.106 1 0,1317 | Baixo 0,0936 | Muito Baixo
137 Tucuma 39.481 13 0 0 182 402 25.483 29 0,1153 | Baixo 0,0531 | Muito Baixo
138 Tucurui 113.309 40 0 0| 1.605 1.485 32.570 153 0,1537 | Baixo 0,0569 | Muito Baixo



139 Ulianopolis 58.979 22 1 1 164 199 4.787 20 0,2458 | Médio 0,2084 | Médio

140 Uruara 45.376 17 2 0 250 409 11.165 34 0,2941 | Médio 0,2790 | Médio

141 Vigia 53.535 25 4 0 275 456 7.030 19 0,4110 | Alto 0,4458 | Alto

142 Viseu 61.244 7 1 0 118 337 3.168 2 0,1381 | Baixo 0,0994 | Muito Baixo
143 Vitdria do Xingu 15.091 6 1 0 41 219 2.466 6 0,3780 | Alto 0,3927 | Alto

144 Xinguara 44.630 10 1 0 223 624 28.454 26 0,1863 | Baixo 0,1472 | Baixo

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 3 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de

2019.
" Frota de
Ordem | Municipio Populagédo H NO, . NO, . —— b b Veiculos it Rgubo ICMBDPPM Classificagdo ICVMBDPPM Classificagdo
omicidios Latrocinios Corporal | Roubo | Furtos 2018 de Veiculos

1 Abaetetuba 157.698 38 3 2 1.567 1.839 35.508 97 0,1469 | Baixo 0,0817 | Muito Baixo
2 Abel Figueiredo 7.382 1 0 0 10 51 1.431 3 0,0917 | Muito Baixo 0,0217 | Muito Baixo
3 Acara 55.513 22 0 1 297 466 4.835 23 0,1740 | Baixo 0,0977 | Muito Baixo
4 Afua 38.863 1 0 0 33 191 15 0 0,0564 | Muito Baixo 0,0041 | Muito Baixo
5 Agua Azul do Norte 27.241 3 0 0 15 72 3.051 5 0,0792 | Muito Baixo 0,0177 | Muito Baixo
6 Alenquer 56.480 4 0 0 62 425 10.082 0 0,0648 | Muito Baixo 0,0114 | Muito Baixo
7 Almeirim 34.142 8 0 0 45 545 4.120 0 0,0939 | Muito Baixo 0,0376 | Muito Baixo
8 Altamira 113.195 140 2 0 859 2.070 63.276 83 0,2385 | Médio 0,2162 | Médio

9 Anajas 28.859 6 2 1 81 136 321 0 0,1749 | Baixo 0,1684 | Baixo

10 Ananindeua 530.598 154 16 1| 12.857| 11.901 145.816 427 0,1609 | Baixo 0,0804 | Muito Baixo
11 Anapu 27.161 29 1 0 94 367 4.650 20 0,2558 | Médio 0,2083 | Médio

12 Augusto Corréa 45.516 6 1 0 169 314 3.404 2 0,0927 | Muito Baixo 0,0432 | Muito Baixo
13 Aurora do Para 30.896 5 1 0 61 113 2.784 16 0,1495 | Baixo 0,0584 | Muito Baixo
14 Aveiro 16.371 1 0 0 2 32 289 0 0,0569 | Muito Baixo 0,0098 | Muito Baixo
15 Bagre 30.009 5 0 0 10 217 201 0 0,0755 | Muito Baixo 0,0267 | Muito Baixo
16 Baido 46.416 16 1 0 74 281 2.313 6 0,1354 | Baixo 0,0769 | Muito Baixo
17 Bannach 3.310 3 2 0 1 6 798 1 0,6050 | Muito Alto 0,7515 | Muito Alto
18 Barcarena 122.294 37 4 0 1.756 1.906 30.709 111 0,1599 | Baixo 0,0814 | Muito Baixo
19 Belém 1.492.745 427 24 6| 34.392| 42.625 466.217 865 0,1501 | Baixo 0,0696 | Muito Baixo
20 Belterra 17.624 3 0 0 9 164 2.922 0 0,0784 | Muito Baixo 0,0273 | Muito Baixo
21 Benevides 61.689 22 2 1 1.214 1.190 15.105 72 0,2037 | Médio 0,1204 | Baixo

22 Bom Jesus do Tocantins 16.841 7 2 0 18 74 2.903 4 0,2004 | Médio 0,1858 | Baixo

23 Bonito 16.038 8 0 0 25 83 1.735 5 0,1394 | Baixo 0,0801 | Muito Baixo
24 Braganca 126.436 35 3 0 941 1.410 23.751 60 0,1346 | Baixo 0,0682 | Muito Baixo
25 Brasil Novo 15.190 9 1 0 42 144 6.035 10 0,1913 | Baixo 0,1611 | Baixo

26 Brejo Grande do Araguaia 7.392 3 0 0 6 49 1.416 4 0,1298 | Baixo 0,0651 | Muito Baixo
27 Breu Branco 64.738 26 1 0 257 346 8.713 36 0,1515 | Baixo 0,0800 | Muito Baixo
28 Breves 101.891 16 0 0 528 1.043 8.343 0 0,0780 | Muito Baixo 0,0252 | Muito Baixo
29 Bujaru 28.832 24 1 0 276 221 2.242 18 0,2558 | Médio 0,1684 | Baixo



30 Cachoeira do Arari 23.466 0 0 0 20 104 1.066 0 0,0528 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
31 Cachoeira do Piri4 33.178 8 1 1 21 63 1.704 1 0,1465 | Baixo 0,1259 | Baixo
32 Cameta 136.390 25 1 0 500 1.384 14.126 12 0,0945 | Muito Baixo 0,0368 | Muito Baixo
33 Canaa dos Carajés 36.050 16 2 1 462 765 20.190 60 0,2313 | Médio 0,1794 | Baixo
34 Capanema 68.616 31 0 0 536 891 29.398 46 0,1306 | Baixo 0,0725 | Muito Baixo
35 Capitéo Poco 54.179 26 1 0 276 316 8.854 9 0,1334 | Baixo 0,0955 | Muito Baixo
36 Castanhal 200.793 77 5 2 3.262 2.941 80.547 265 0,1730 | Baixo 0,1054 | Baixo
Fonte: Construcéo dos Autores.
APENDICE 3 — Escores obtidos a partir do Indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
Indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2019 (continuacéo).
o i N° o N° Lesio NG Frgta de | N°Roubo o o
Ordem Municipio Populagédo Homicidi Ne Latrocinios N° Furtos | Veiculos de ICMBDPPM Classificagdo ICVMBDPPM Classificagdo
omicidios Corporal Roubo 2018 Veiculos
37 Chaves 23.482 0 0 0 3 84 23 0 0,0518 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
38 Colares 12.040 4 0 0 23 80 795 1 0,1061 | Baixo 0,0533 | Muito Baixo
39 Conceicao do Araguaia 47.734 13 0 0 192 488 18.159 22 0,1031 | Baixo 0,0437 | Muito Baixo
40 Concoérdia do Para 32.847 7 2 0 153 270 5.456 21 0,1633 | Baixo 0,0953 | Muito Baixo
41 Cumaru do Norte 13.179 9 0 0 11 32 1.102 3 0,1559 | Baixo 0,1096 | Baixo
42 Curiondpolis 18.014 12 0 0 60 211 7.264 3 0,1429 | Baixo 0,1069 | Baixo
43 Curralinho 33.893 1 0 0 49 332 443 0 0,0627 | Muito Baixo 0,0047 | Muito Baixo
44 Curua 14.197 1 0 0 6 116 700 0 0,0655 | Muito Baixo 0,0113 | Muito Baixo
45 Curuca 39.540 12 0 0 279 431 3.784 12 0,1264 | Baixo 0,0487 | Muito Baixo
46 Dom Eliseu 58.956 10 0 0 103 262 12.708 11 0,0808 | Muito Baixo 0,0272 | Muito Baixo
47 Eldorado dos Carajés 33.674 21 1 0 93 193 7.943 16 0,1677 | Baixo 0,1299 | Baixo
48 Faro 7.319 2 0 0 4 53 134 0 0,0879 | Muito Baixo 0,0439 | Muito Baixo
49 Floresta do Araguaia 20.080 18 1 0 8 86 4.367 2 0,1972 | Baixo 0,1938 | Baixo
50 Garraféo do Norte 26.020 15 0 0 64 105 2.103 11 0,1696 | Baixo 0,0925 | Muito Baixo
51 Goianésia do Para 39.857 20 0 0 75 183 6.415 12 0,1292 | Baixo 0,0805 | Muito Baixo
52 Gurupé 32,991 3 0 0 40 156 726 0 0,0637 | Muito Baixo 0,0146 | Muito Baixo
53 Igarapé-Acu 38.588 0 0 0 156 342 7.533 9 0,0697 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
54 Igarapé-Miri 62.355 11 1 0 699 443 6.275 18 0,1158 | Baixo 0,0444 | Muito Baixo
55 Inhangapi 11.559 3 0 0 50 69 1.506 5 0,1168 | Baixo 0,0417 | Muito Baixo
56 Ipixuna do Para 62.455 22 0 0 128 217 3.107 24 0,1670 | Baixo 0,0565 | Muito Baixo
57 Irituia 32.504 4 0 0 91 236 3.198 13 0,1097 | Baixo 0,0198 | Muito Baixo
58 Itaituba 101.097 63 3 1 401 1.517 45.107 38 0,1810 | Baixo 0,1485 | Baixo
59 Itupiranga 53.182 21 0 0 174 326 10.363 16 0,1156 | Baixo 0,0634 | Muito Baixo
60 Jacareacanga 8.239 14 0 0 8 141 1.154 0 0,2653 | Médio 0,2727 | Médio
61 Jacunda 58.457 26 4 0 192 296 16.663 12 0,1617 | Baixo 0,1400 | Baixo
62 Juruti 56.908 5 2 0 53 605 3.172 0 0,0960 | Muito Baixo 0,0494 | Muito Baixo
63 Limoeiro do Ajuru 28.583 0 0 0 18 191 358 0 0,0555 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
64 Mée do Rio 29.917 9 0 0 216 251 9.337 19 0,1121 | Baixo 0,0483 | Muito Baixo




65 Magalhdes Barata 8.523 1 0 0 36 51 526 0 0,0683 | Muito Baixo 0,0188 | Muito Baixo
66 Maraba 279.349 135 1 1] 2671 3.787 | 121.223 259 0,1480 | Baixo 0,0879 | Muito Baixo
67 Maracand 29.429 4 0 0 54 272 1.716 5 0,1025 | Baixo 0,0218 | Muito Baixo
68 Marapanim 28.220 10 1 0 131 276 2.467 6 0,1495 | Baixo 0,0924 | Muito Baixo
69 Marituba 129.321 43 1 1| 2526 2.034 27.968 84 0,1501 | Baixo 0,0758 | Muito Baixo
70 Medicilandia 31.213 12 0 2 70 188 6.585 2 0,1899 | Baixo 0,1829 | Baixo

71 Melgaco 27.415 3 0 0 19 116 221 0 0,0653 | Muito Baixo 0,0176 | Muito Baixo
72 Mocajuba 30.736 7 0 0 201 400 2.024 8 0,1277 | Baixo 0,0366 | Muito Baixo

Fonte: Construcdo dos Autores.

APENDICE 3 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2019 (continuagéo).

Frota de

0 0 0 3 0 0

Ordem Municipio Populagio |, M 20:;)%5;? Reubo | N Furtos v;igréos d':VZiocuut:gs ICMBDPPM | Classificacio | ICVMBDPPM | Classificacéo
73 Moju 80.988 42 3 2 509 592 9.928 21 0,1975 | Baixo 0,1671 | Baixo

74 Mojui dos campos 15.982 2 0 0 15 132 1.740 0 0,0719 | Muito Baixo 0,0201 | Muito Baixo
75 Monte Alegre 57.900 6 1 0 44 472 14.391 0 0,0818 | Muito Baixo 0,0340 | Muito Baixo
76 Muana 39.783 2 0 0 34 422 831 0 0,0661 | Muito Baixo 0,0081 | Muito Baixo
77 Nova Esperanca do Piria 21.291 17 0 0 125 121 1.557 20 0,2707 | Médio 0,1282 | Baixo

78 Nova Ipixuna 16.499 6 0 0 29 63 3.450 10 0,1222 | Baixo 0,0584 | Muito Baixo
79 Nova Timboteua 15.218 2 1 0 36 77 2.147 6 0,1434 | Baixo 0,0870 | Muito Baixo
80 Novo Progresso 25.758 23 2 0 54 383 15.802 1 0,2259 | Médio 0,2212 | Médio

81 Novo Repartimento 74.602 27 2 0 93 372 17.571 10 0,1204 | Baixo 0,0850 | Muito Baixo
82 Obidos 51.964 9 0 0 70 389 7.481 0 0,0766 | Muito Baixo 0,0278 | Muito Baixo
83 Oeiras do Para 32.168 5 0 1 68 544 669 0 0,1284 | Baixo 0,0838 | Muito Baixo
84 Oriximina 72.160 12 0 0 174 976 10.610 0 0,0831 | Muito Baixo 0,0267 | Muito Baixo
85 Ourém 17.721 7 0 0 63 258 2214 11 0,1587 | Baixo 0,0634 | Muito Baixo
86 Ourilandia do Norte 32.319 16 1 0 84 314 13.184 15 0,1500 | Baixo 0,1105 | Baixo

87 Pacaja 46.986 35 1 0 47 225 8.032 20 0,1791 | Baixo 0,1409 | Baixo

88 Palestina do Para 7.596 1 0 0 12 23 885 2 0,0882 | Muito Baixo 0,0211 | Muito Baixo
89 Paragominas 111.764 43 1 2 772 1.152 42.695 75 0,1524 | Baixo 0,1046 | Baixo

90 Parauapebas 208.273 81 2 0| 2982 3.215| 100.031 152 0,1328 | Baixo 0,0721 | Muito Baixo
91 Pau D'Arco 5.557 3 0 0 24 50 1.617 3 0,1388 | Baixo 0,0866 | Muito Baixo
92 Peixe-Boi 8.073 2 0 0 17 76 1.412 2 0,1012 | Baixo 0,0398 | Muito Baixo
93 Picarra 12.983 4 0 0 5 17 1.610 1 0,0908 | Muito Baixo 0,0494 | Muito Baixo
94 Placas 30.293 8 1 0 36 99 3.133 5 0,1214 | Baixo 0,0755 | Muito Baixo
95 Ponta de Pedras 30.608 2 0 0 34 310 1.277 0 0,0673 | Muito Baixo 0,0105 | Muito Baixo
96 Portel 61.126 13 1 0 305 502 1.997 0 0,0939 | Muito Baixo 0,0505 | Muito Baixo
97 Porto de Moz 40.458 6 0 0 57 395 1.197 0 0,0764 | Muito Baixo 0,0238 | Muito Baixo
98 Prainha 29.886 2 0 0 9 45 1.462 0 0,0570 | Muito Baixo 0,0107 | Muito Baixo
99 Primavera 10.792 4 0 0 29 126 1.449 1 0,1112 | Baixo 0,0595 | Muito Baixo



100 Quatipuru 13.512 3 0 0 26 131 849 0 0,0849 | Muito Baixo 0,0356 | Muito Baixo
101 Redengao 83.997 47 1 0 707 1.184 63.967 102 0,1534 | Baixo 0,1017 | Baixo
102 Rio Maria 18.186 11 1 0 25 72 8.164 8 0,1717 | Baixo 0,1522 | Baixo
103 Rondon do Para 51.903 22 0 1 156 289 15.736 24 0,1444 | Baixo 0,1045 | Baixo
104 Ruropolis 49.503 8 1 0 18 142 6.154 4 0,0906 | Muito Baixo 0,0462 | Muito Baixo
105 Salindpolis 40.424 13 1 0 556 962 9.977 10 0,1411 | Baixo 0,0764 | Muito Baixo
106 Salvaterra 23.424 2 0 0 54 315 2.721 1 0,0771 | Muito Baixo 0,0137 | Muito Baixo
107 Santa Barbara do Para 20.704 7 1 0 232 410 3.449 13 0,1819 | Baixo 0,1027 | Baixo
108 Santa Cruz do Arari 9.939 0 0 0 8 63 184 1 0,1075 | Baixo 0,0000 | Muito Baixo

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 3 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio e
indice de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Municipio, por municipio do Para, Brasil, no ano de
2019 (conclusdo).

o ) Ne Ne N° Lesdo | NP AEEEI ) DR o S
Ordem Municipio Populagédo Homicidi e N° Furtos | Veiculos de ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificagdo
omicidios | Latrocinios | Corporal | Roubo 2018 Veiculos

109 Santa Isabel do Para 69.746 28 0 0| 1121 893 20.184 93 0,1539 | Baixo 0,0644 | Muito Baixo
110 Santa Luzia do Para 19.852 7 0 0 42 76 3.003 3 0,1026 | Baixo 0,0566 | Muito Baixo
111 Santa Maria das Barreiras 21.042 8 0 0 19 98 2714 7 0,1220 | Baixo 0,0610 | Muito Baixo
112 Santa Maria do Para 24,725 5 0 0 123 198 6.758 4 0,0863 | Muito Baixo 0,0325 | Muito Baixo
113 Santana do Araguaia 71.187 20 0 0 61 309 12.721 13 0,0951 | Muito Baixo 0,0451 | Muito Baixo
114 Santarém 304.589 40 1 1| 2370 4,973 107.027 24 0,0914 | Muito Baixo 0,0306 | Muito Baixo
115 Santarém Novo 6.664 0 0 0 14 48 709 7 0,1513 | Baixo 0,0000 | Muito Baixo
116 Santo Ant6nio do Taua 31.038 7 1 0 113 215 4713 17 0,1401 | Baixo 0,0685 | Muito Baixo
117 Sdo Caetano de Odivelas 17.970 5 0 0 74 203 1.552 11 0,1617 | Baixo 0,0447 | Muito Baixo
118 Séo Domingos do Araguaia 25.358 6 0 0 42 133 8.068 10 0,0932 | Muito Baixo 0,0380 | Muito Baixo
119 S&o Domingos do Capim 31.837 9 0 0 70 152 2.092 7 0,1183 | Baixo 0,0454 | Muito Baixo
120 Séo Félix do Xingu 124.763 38 0 1 68 260 18.367 3 0,0979 | Muito Baixo 0,0640 | Muito Baixo
121 Séao Francisco do Para 15.833 3 0 0 75 163 2.923 20 0,1478 | Baixo 0,0304 | Muito Baixo
122 Séo Geraldo do Araguaia 24.991 3 0 0 30 106 8.384 1 0,0677 | Muito Baixo 0,0193 | Muito Baixo
123 Sédo Jodo da Ponta 6.059 4 1 0 33 59 451 3 0,3196 | Alto 0,2715 | Médio

124 Séao Jodo de Pirabas 22.842 6 0 0 71 162 1.961 7 0,1209 | Baixo 0,0422 | Muito Baixo
125 Sao Jodo do Araguaia 13.940 13 0 0 17 78 1.722 7 0,2016 | Médio 0,1497 | Baixo

126 Séo Miguel do Guama 58.328 14 1 0 372 501 11.797 20 0,1144 | Baixo 0,0557 | Muito Baixo
127 S&o Sebastido da Boa Vista 26.301 3 0 0 51 263 454 0 0,0728 | Muito Baixo 0,0183 | Muito Baixo
128 Sapucaia 5.849 3 0 0 16 52 1.525 4 0,1430 | Baixo 0,0823 | Muito Baixo
129 Senador José Porfirio 11.839 18 1 0 16 147 1.145 3 0,3253 | Alto 0,3287 | Alto

130 Soure 25.181 4 0 1 45 295 3.174 0 0,1343 | Baixo 0,1006 | Baixo

131 Tailandia 103.664 30 0 0 474 676 23.177 69 0,1176 | Baixo 0,0464 | Muito Baixo
132 Terra Alta 11.591 6 1 0 74 88 1.441 17 0,2929 | Médio 0,1696 | Baixo

133 Terra Santa 18.619 3 0 0 18 236 950 0 0,0814 | Muito Baixo 0,0259 | Muito Baixo
134 Tomé-Agl 62.854 33 5 0 354 410 14.649 24 0,1897 | Baixo 0,1641 | Baixo



135 Tracuateua 30.656 3 0 0 103 197 2.540 5 0,0855 | Muito Baixo 0,0157 | Muito Baixo
136 Trairdo 18.807 11 0 0 9 85 3.318 0 0,1208 | Baixo 0,0939 | Muito Baixo
137 Tucuma 39.059 13 1 0 148 396 26.479 19 0,1238 | Baixo 0,0791 | Muito Baixo
138 Tucurui 112.148 21 1 21 1214 1.474 33.629 63 0,1339 | Baixo 0,0727 | Muito Baixo
139 Uliandpolis 57.632 14 2 0 84 171 4,977 8 0,1199 | Baixo 0,0738 | Muito Baixo
140 Uruara 45,517 17 0 0 199 397 11.797 21 0,1185 | Baixo 0,0599 | Muito Baixo
141 Vigia 53.191 10 0 0 178 455 7.550 11 0,0936 | Muito Baixo 0,0302 | Muito Baixo
142 Viseu 61.049 17 0 0 135 395 3.304 1 0,0905 | Muito Baixo 0,0447 | Muito Baixo
143 Vitéria do Xingu 14.987 7 0 0 31 286 2.646 3 0,1356 | Baixo 0,0750 | Muito Baixo
144 Xinguara 44,751 9 0 0 224 658 29.623 49 0,1045 | Baixo 0,0323 | Muito Baixo

Fonte: Construcdo dos Autores.

APENDICE 4 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e indice
de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, por Bairro de Belém, Pard, Brasil, no ano de 2017.

L x N° Ne° N° Les&o o Tt

Ordem Municipio Populagéo Homicidi - ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificagdo
omicidios | Latrocinios | Corporal

1 Aeroporto 1.230 0 0 0 0,7001 | Muito Alto 0,7727 | Muito Alto
2 Agua Boa 8.991 25 2 0 0,3766 | Alto 0,4516 | Alto
3 Aguas Lindas-Belém 18.418 41 5 0 0,2572 | Médio 0,3172 | Alto
4 Aguas Negras 7.243 26 2 1 0,4074 | Alto 0,4918 | Alto
5 Agulha 20.722 12 1 0 0,1380 | Baixo 0,1530 | Baixo
6 Ariramba 2.042 1 0 0 0,0651 | Muito Baixo 0,0834 | Muito Baixo
7 Aura 1.921 26 0 1 0,7330 | Muito Alto 0,8105 | Muito Alto
8 Baia do Sol 2.538 4 0 0 0,0667 | Muito Baixo 0,0869 | Muito Baixo
9 Barreiro 27.336 13 0 0 0,1016 | Baixo 0,1094 | Baixo
10 Batista Campos 20.117 3 0 0 0,1118 | Baixo 0,1001 | Baixo
11 Bengui 30.885 26 1 0 0,1118 | Baixo 0,1265 | Baixo
12 Bonfim 816 0 0 0 0,4338 | Alto 0,5686 | Muito Alto
13 Brasilia 6.327 4 0 0 0,3237 | Alto 0,3783 | Alto
14 Cabanagem 29.205 43 4 1 0,2222 | Médio 0,2702 | Médio
15 Campina 6.471 14 0 1 0,3731 | Alto 0,4137 | Alto
16 Campina de Icoaraci 28.091 7 0 0 0,0982 | Muito Baixo 0,1029 | Baixo
17 Canudos 14511 8 0 0 0,1384 | Baixo 0,1571 | Baixo
18 Carananduba 5.724 7 2 0 0,3890 | Alto 0,4701 | Alto
19 Caruara 835 1 0 0 0,4344 | Alto 0,5695 | Muito Alto
20 Castanheira 25.676 23 3 0 0,1995 | Baixo 0,2199 | Médio
21 Chapéu Virado 1.218 2 0 0 0,7036 | Muito Alto 0,7755 | Muito Alto
22 Cidade Velha 12.750 7 0 0 0,1499 | Baixo 0,1570 | Baixo
23 Condor 44.949 27 1 0 0,0863 | Muito Baixo 0,1013 | Baixo
24 Coqueiro-Belém 54.429 20 2 0 0,0852 | Muito Baixo 0,1096 | Baixo
25 Cremagdo 32.866 17 1 0 0,0972 | Muito Baixo 0,1114 | Baixo



26 Cruzeiro 12.241 11 1 0 0,1734 | Baixo 0,2027 | Médio

27 Curié-Utinga 17.495 4 0 0 0,1295 | Baixo 0,1517 | Baixo

28 Farol 895 0 0 0 0,4341 | Alto 0,5686 | Muito Alto
29 Fatima 13.020 4 0 0 0,1328 | Baixo 0,1530 | Baixo

30 Guama 99.459 63 1 3 0,0931 | Muito Baixo 0,1095 | Baixo

31 Guanabara-Belém 1.669 12 2 0 0,7635 | Muito Alto 0,8440 | Muito Alto
32 Itaiteua 2.038 4 0 0 0,0678 | Muito Baixo 0,0881 | Muito Baixo
33 Jurunas 67.782 64 1 1 0,1190 | Baixo 0,1248 | Baixo

34 Mangueirdo 38.080 25 2 0 0,1208 | Baixo 0,1427 | Baixo

35 Mangueiras 2.997 0 0 0 0,0627 | Muito Baixo 0,0819 | Muito Baixo
36 Maracacuera 14.382 12 1 0 0,1618 | Baixo 0,1957 | Baixo

Fonte: Construcdo dos Autores.

APENDICE 4 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e indice
de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, por Bairro de Belém, Para, Brasil, no ano de 2017
(concluséo).

L . N° N° N° Lesdo el e

Ordem Municipio Populagédo Homicidi - ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificagdo
omicidios | Latrocinios | Corporal

37 Maracaja 3.516 0 0 1 0,0739 | Muito Baixo 0,0976 | Muito Baixo
38 Maracangalha 32.099 10 0 0 0,0578 | Muito Baixo 0,0678 | Muito Baixo
39 Marah 139 0 0 0 0,4342 | Alto 0,5686 | Muito Alto
40 Marambaia 70.127 34 2 0 0,0877 | Muito Baixo 0,0990 | Muito Baixo
41 Marco 69.218 33 2 0 0,1053 | Baixo 0,0993 | Muito Baixo
42 Miramar 541 0 1 0 0,4612 | Alto 0,6061 | Muito Alto
43 Montese (Terra Firme) 64.588 21 1 0 0,0443 | Muito Baixo 0,0533 | Muito Baixo
44 Murubira 1.597 0 0 0 0,7005 | Muito Alto 0,7727 | Muito Alto
45 Natal do Murubira 1.154 0 0 0 0,6998 | Muito Alto 0,7727 | Muito Alto
46 Nazaré 21.555 1 1 0 0,1363 | Baixo 0,1363 | Baixo
a7 Paracuri 10.443 7 0 1 0,1542 | Baixo 0,1864 | Baixo
48 Paraiso 331 0 0 0 0,4340 | Alto 0,5686 | Muito Alto
49 Parque Guajara 36.560 22 3 1 0,1452 | Baixo 0,1938 | Baixo
50 Parque Verde 41.131 24 1 0 0,0977 | Muito Baixo 0,1036 | Baixo
51 Pedreira 73.175 54 1 1 0,0926 | Muito Baixo 0,1032 | Baixo
52 Ponta Grossa 13.924 8 1 0 0,1604 | Baixo 0,1925 | Baixo
53 Porto Arthur 298 0 0 0 0,4346 | Alto 0,5686 | Muito Alto
54 Praia Grande 786 0 0 0 0,4340 | Alto 0,5686 | Muito Alto
55 Pratinha 23.747 26 1 0 0,1448 | Baixo 0,1625 | Baixo
56 Reduto 6.700 0 0 0 0,3260 | Alto 0,3730 | Alto
57 Sacramenta 46.689 31 1 1 0,1128 | Baixo 0,1228 | Baixo
58 S&o Bras 20.958 10 0 0 0,1319 | Baixo 0,1094 | Baixo



S&o Clemente
Sao Francisco
Sao Jodo do Outeiro
Souza
Sucurijuquara
Tapand
Telégrafo
Tenoné
Umarizal

Una
Universitario
Val-de-Cans
Vila

8.109
2.563
12.756
13.866
1.129
70.086
45.154
31.988
31.632
7.069
2.688
7.392
3.196

OCOORFRPOONNOODOOO

OO0 O0OFrRPROOFRORFrROOO

0,3184
0,0642
0,1499
0,1460
0,6997
0,1139
0,1143
0,0733
0,0836
0,3479
0,0625
0,3285
0,0635

Alto

Muito Baixo
Baixo

Baixo
Muito Alto
Baixo

Baixo
Muito Baixo
Muito Baixo
Alto

Muito Baixo
Alto

Muito Baixo

0,3751
0,0831
0,1764
0,1698
0,7727
0,1402
0,1319
0,0851
0,0833
0,4105
0,0819
0,3787
0,0819

Alto

Muito Baixo
Baixo

Baixo
Muito Alto
Baixo

Baixo
Muito Baixo
Muito Baixo
Alto

Muito Baixo
Alto

Muito Baixo

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 5 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e indice

de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, por Bairro de Belém, Para,

Brasil, no ano de 2018.

A o N° N° N° Lesdo T E——

Ordem Municipio Populacéo Homicidi - ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificacdo
omicidios | Latrocinios | Corporal

1 Aeroporto 1.258 1 0 0 0,7862 | Muito Alto 0,8926 | Muito Alto
2 Agua Boa 9.198 7 2 0 0,4109 | Alto 0,4791 | Alto
3 Aguas Lindas-Belém 18.842 34 3 0 0,2741 | Médio 0,3303 | Alto
4 Aguas Negras 7.410 4 0 0 0,3626 | Alto 0,4065 | Alto
5 Agulha 21.200 9 1 0 0,1481 | Baixo 0,1498 | Baixo
6 Ariramba 2.089 4 0 0 0,0495 | Muito Baixo 0,0611 | Muito Baixo
7 Aura 1.965 18 0 0 0,8035 | Muito Alto 0,9094 | Muito Alto
8 Baia do Sol 2.596 1 0 0 0,0439 | Muito Baixo 0,0552 | Muito Baixo
9 Barreiro 27.965 6 0 0 0,0936 | Muito Baixo 0,0908 | Muito Baixo
10 Batista Campos 20.580 7 1 0 0,1563 | Baixo 0,1485 | Baixo
11 Bengui 31.596 42 0 0 0,1316 | Baixo 0,1476 | Baixo
12 Bonfim 835 0 0 0 0,0392 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
13 Brasilia 6.473 9 1 0 0,4002 | Alto 0,4651 | Alto
14 Cabanagem 29.878 32 2 0 0,1723 | Baixo 0,1937 | Baixo
15 Campina 6.621 19 1 1 0,4568 | Alto 0,4984 | Alto
16 Campina de Icoaraci 28.739 15 0 0 0,1042 | Baixo 0,1013 | Baixo
17 Canudos 14.846 9 2 0 0,2396 | Médio 0,2910 | Médio
18 Carananduba 5.856 3 1 0 0,3970 | Alto 0,4615 | Alto
19 Caruara 854 0 0 0 0,0393 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
20 Castanheira 26.267 22 1 0 0,1607 | Baixo 0,1540 | Baixo
21 Chapéu Virado 1.246 2 0 0 0,7890 | Muito Alto 0,8942 | Muito Alto
22 Cidade Velha 13.043 11 0 0 0,1933 | Baixo 0,2100 | Médio




Condor
Coqueiro-Belém
Cremacéo
Cruzeiro
Curié-Utinga
Farol

Fatima

Guama
Guanabara-Belém
Itaiteua

Jurunas
Mangueirdo
Mangueiras
Maracacuera

45.985
55.683
33.623
12.523
17.898
915
13.320
101.750
1.708
2.085
69.344
38.958
3.066
14.713

19

25

13

67

10

52
32

OOARANONNOORFRPROOR -

OO0 O0OO0OFrRPROOOOOOOK

0,1209
0,0721
0,1076
0,1816
0,2012
0,0397
0,1689
0,2274
0,8714
0,0433
0,1544
0,2253
0,0427
0,1702

Baixo
Muito Baixo
Baixo

Baixo
Médio
Muito Baixo
Baixo
Médio
Muito Alto
Muito Baixo
Baixo
Médio
Muito Baixo
Baixo

0,1432
0,0889
0,1198
0,2028
0,2432
0,0000
0,1978
0,2890
0,9934
0,0538
0,1689
0,2798
0,0538
0,2014

Baixo
Muito Baixo
Baixo
Médio
Médio
Muito Baixo
Baixo
Médio
Muito Alto
Muito Baixo
Baixo
Médio
Muito Baixo
Médio

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 5 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e indice
de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, por Bairro de Belém, Pard, Brasil, no ano de 2018

(concluséo).
Ordem Municipio Populagio ME N° | N°Lesdo 1\ o\ippppM | Classificagio | ICVMBDPPM | Classificacio
Homicidios | Latrocinios | Corporal

37 Maracaja 3.597 0 0 0 0,0425 | Muito Baixo 0,0538 | Muito Baixo
38 Maracangalha 32.838 8 0 0 0,0817 | Muito Baixo 0,0961 | Muito Baixo
39 Marahu 142 0 0 0 0,0399 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
40 Marambaia 71.742 35 3 0 0,1551 | Baixo 0,1845 | Baixo

41 Marco 70.813 43 3 0 0,1856 | Baixo 0,1983 | Baixo

42 Miramar 554 0 0 0 0,0394 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
43 Montese (Terra Firme) 66.076 36 2 0 0,1171 | Baixo 0,1528 | Baixo

44 Murubira 1.634 1 0 0 0,7863 | Muito Alto 0,8922 | Muito Alto
45 Natal do Murubira 1.181 0 0 0 0,7847 | Muito Alto 0,8910 | Muito Alto
46 Nazaré 22.051 3 0 0 0,1101 | Baixo 0,0881 | Muito Baixo
47 Paracuri 10.684 2 0 0 0,1665 | Baixo 0,1970 | Baixo

48 Paraiso 339 0 0 0 0,0400 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
49 Parque Guajara 37.403 15 1 0 0,1108 | Baixo 0,1443 | Baixo

50 Parque Verde 42.079 23 2 0 0,1644 | Baixo 0,1862 | Baixo

51 Pedreira 74.861 37 4 1 0,1985 | Baixo 0,2400 | Médio

52 Ponta Grossa 14.245 4 1 0 0,2027 | Médio 0,2435 | Médio

53 Porto Arthur 304 0 0 0 0,0402 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
54 Praia Grande 804 0 0 0 0,0394 | Muito Baixo 0,0000 | Muito Baixo
55 Pratinha 24.294 19 0 0 0,1124 | Baixo 0,1102 | Baixo



Reduto
Sacramenta
S&o Bras

S&o Clemente
Sao Francisco
Sao Jodo do Outeiro
Souza
Sucurijuquara
Tapand
Telégrafo
Tenoné
Umarizal

Una
Universitario
Val-de-Cans
Vila

6.854
47.765
21.441

8.296

2.622
13.050
14.185

1.155
71.700
46.195
32.725
32.361

7.231

2.750

7.563

3.269

OPRPORFRPONO~NORPRPFP,POOONO

OO0 O0OrROO0OO0OOOFrRrROOOOO

0,3638
0,1599
0,1438
0,3515
0,0475
0,2323
0,2037
0,7846
0,2942
0,0849
0,1701
0,1123
0,3915
0,0424
0,3944
0,0455

Alto

Baixo

Baixo

Alto

Muito Baixo
Médio
Médio
Muito Alto
Médio
Muito Baixo
Baixo

Baixo

Alto

Muito Baixo
Alto

Muito Baixo

0,4025
0,1812
0,1010
0,4011
0,0596
0,2858
0,2437
0,8910
0,3848
0,0829
0,2138
0,1166
0,4500
0,0538
0,4465
0,0561

Alto

Baixo

Baixo

Alto

Muito Baixo
Médio
Médio
Muito Alto
Alto

Muito Baixo
Médio
Baixo

Alto

Muito Baixo
Alto

Muito Baixo

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 6 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e indice

de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, por Bairro de Belém, Par3,

Brasil, no ano de 2019.

. ~ Ne N° N° Les&o ATyt AP et

Ordem Municipio Populacéo Homicidi - ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificacdo
omicidios | Latrocinios | Corporal

1 Aeroporto 1.264 1 1 0 0,7621 | Muito Alto 0,8582 | Muito Alto
2 Agua Boa 9.242 5 0 0 0,2013 | Médio 0,1900 | Baixo
3 Aguas Lindas-Belém 18.931 19 1 1 0,1155 | Baixo 0,1075 | Baixo
4 Aguas Negras 7.445 1 0 0 0,1988 | Baixo 0,1846 | Baixo
5 Agulha 21.300 5 1 0 0,0994 | Muito Baixo 0,0882 | Muito Baixo
6 Ariramba 2.098 1 0 0 0,2259 | Médio 0,3062 | Alto
7 Aura 1.974 6 1 1 0,7675 | Muito Alto 0,8593 | Muito Alto
8 Baia do Sol 2.608 0 2 0 0,2691 | Médio 0,3670 | Alto
9 Barreiro 28.097 5 0 0 0,0676 | Muito Baixo 0,0463 | Muito Baixo
10 Batista Campos 20.677 1 0 0 0,0798 | Muito Baixo 0,0398 | Muito Baixo
11 Bengui 31.745 7 0 0 0,0377 | Muito Baixo 0,0187 | Muito Baixo
12 Bonfim 839 0 0 0 0,2230 | Médio 0,2651 | Médio
13 Brasilia 6.504 8 1 0 0,2303 | Médio 0,2326 | Médio
14 Cabanagem 30.019 30 1 0 0,1194 | Baixo 0,1156 | Baixo
15 Campina 6.652 15 0 1 0,2584 | Médio 0,2238 | Médio
16 Campina de Icoaraci 28.874 3 0 0 0,0660 | Muito Baixo 0,0426 | Muito Baixo
17 Canudos 14.916 5 0 0 0,0761 | Muito Baixo 0,0598 | Muito Baixo
18 Carananduba 5.884 5 1 0 0,2296 | Médio 0,2310 | Médio
19 Caruara 858 1 0 0 0,2239 | Médio 0,2664 | Médio




20 Castanheira 26.391 6 1 0 0,1123 | Baixo 0,0803 | Muito Baixo
21 Chapéu Virado 1.252 1 0 0 0,7400 | Muito Alto 0,8240 | Muito Alto
22 Cidade Velha 13.105 7 1 1 0,1203 | Baixo 0,1087 | Baixo

23 Condor 46.202 16 1 0 0,0701 | Muito Baixo 0,0755 | Muito Baixo
24 Coqueiro-Belém 55.946 10 0 1 0,0248 | Muito Baixo 0,0221 | Muito Baixo
25 Cremagdo 33.782 7 1 0 0,0505 | Muito Baixo 0,0444 | Muito Baixo
26 Cruzeiro 12.582 6 0 0 0,0854 | Muito Baixo 0,0635 | Muito Baixo
27 Curié-Utinga 17.982 7 0 0 0,0727 | Muito Baixo 0,0612 | Muito Baixo
28 Farol 920 1 0 0 0,2243 | Médio 0,2663 | Médio

29 Fatima 13.383 3 0 0 0,0704 | Muito Baixo 0,0569 | Muito Baixo
30 Guama 102.230 49 0 0 0,0555 | Muito Baixo 0,0487 | Muito Baixo
31 Guanabara-Belém 1.716 3 1 1 0,7749 | Muito Alto 0,8603 | Muito Alto
32 Itaiteua 2.095 4 0 1 0,2401 | Médio 0,3268 | Alto

33 Jurunas 69.671 26 0 0 0,0513 | Muito Baixo 0,0346 | Muito Baixo
34 Mangueirdo 39.142 10 0 0 0,0373 | Muito Baixo 0,0206 | Muito Baixo
35 Mangueiras 3.081 0 0 0 0,2231 | Médio 0,3038 | Alto

36 Maracacuera 14.783 5 0 0 0,0718 | Muito Baixo 0,0599 | Muito Baixo

Fonte: Construcéo dos Autores.

APENDICE 6 — Escores obtidos a partir do indice de Criminalidade Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro e indice
de Criminalidade Violenta Média Bayesiana Duplamente Ponderada Padronizada por Bairro, por Bairro de Belém, Pard, Brasil, no ano de 2019
(concluséo).

Ordem Municipio Populagédo No, 5 NO, . NP ICMBDPPM | Classificagdo | ICVMBDPPM | Classificagdo
Homicidios | Latrocinios | Corporal

37 Maracaja 3.614 0 0 0 0,2230 | Médio 0,3038 | Alto

38 Maracangalha 32.993 6 0 0 0,0241 | Muito Baixo 0,0166 | Muito Baixo

39 Marah 143 1 0 0 0,2290 | Médio 0,2727 | Médio

40 Marambaia 72.081 11 2 0 0,0678 | Muito Baixo 0,0657 | Muito Baixo

41 Marco 71.147 17 1 0 0,0742 | Muito Baixo 0,0474 | Muito Baixo

42 Miramar 556 0 0 0 0,2231 | Médio 0,2651 | Médio

43 Montese (Terra Firme) 66.388 19 0 0 0,0229 | Muito Baixo 0,0231 | Muito Baixo

44 Murubira 1.641 3 0 0 0,7396 | Muito Alto 0,8267 | Muito Alto

45 Natal do Murubira 1.186 0 0 0 0,7356 | Muito Alto 0,8219 | Muito Alto

46 Nazaré 22.155 0 0 0 0,0809 | Muito Baixo 0,0373 | Muito Baixo

47 Paracuri 10.734 1 0 0 0,0663 | Muito Baixo 0,0535 | Muito Baixo

48 Paraiso 340 0 0 0 0,2235 | Médio 0,2651 | Médio

49 Parque Guajara 37.579 2 0 0 0,0147 | Muito Baixo 0,0096 | Muito Baixo

50 Parque Verde 42.277 13 1 0 0,0789 | Muito Baixo 0,0750 | Muito Baixo

51 Pedreira 75.215 16 3 0 0,0983 | Muito Baixo 0,1000 | Muito Baixo

52 Ponta Grossa 14.312 3 0 0 0,0708 | Muito Baixo 0,0565 | Muito Baixo



53 Porto Arthur 306 2 0 0 0,2289 | Médio 0,2722 | Médio

54 Praia Grande 808 1 0 0 0,2242 | Médio 0,2665 | Médio

55 Pratinha 24.408 8 0 0 0,0743 | Muito Baixo 0,0539 | Muito Baixo
56 Reduto 6.886 4 1 0 0,2333 | Médio 0,2221 | Médio

57 Sacramenta 47.990 13 2 0 0,0950 | Muito Baixo 0,0965 | Muito Baixo
58 Sao Bras 21.542 6 1 0 0,1450 | Baixo 0,0900 | Muito Baixo
59 S&o Clemente 8.335 1 0 0 0,1940 | Baixo 0,1844 | Baixo

60 Sao Francisco 2.634 1 0 0 0,2251 | Médio 0,3057 | Alto

61 Sao Jodo do Outeiro 13.111 3 0 0 0,0693 | Muito Baixo 0,0570 | Muito Baixo
62 Souza 14.252 2 0 0 0,0704 | Muito Baixo 0,0547 | Muito Baixo
63 Sucurijuquara 1.161 0 0 0 0,7354 | Muito Alto 0,8219 | Muito Alto
64 Tapand 72.039 21 1 0 0,0582 | Muito Baixo 0,0539 | Muito Baixo
65 Telégrafo 46.413 6 0 1 0,0515 | Muito Baixo 0,0381 | Muito Baixo
66 Tenoné 32.880 5 1 0 0,0464 | Muito Baixo 0,0422 | Muito Baixo
67 Umarizal 32.514 5 0 0 0,0407 | Muito Baixo 0,0151 | Muito Baixo
68 Una 7.266 4 0 0 0,2023 | Médio 0,1901 | Baixo

69 Universitario 2.763 0 0 0 0,2229 | Médio 0,3038 | Alto

70 Val-de-Cans 7.598 1 0 0 0,2020 | Médio 0,1846 | Baixo

71 Vila 3.285 1 0 1 0,2314 | Médio 0,3138 | Alto

Fonte: Construcéo dos Autores.



